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ndustrial Revolution 4.0 era have had a
f life, including the emergence of the
artphones which initially functioned as
communication tools have n 1e an integral part of everyday life.
However, excessive use can c tion which has a negative impact on an
individual's physical, mental health and productivity. This phenomenon is of
particular concern among Bina Insan University students, who rely on
smartphones for access to information, communication and learning. This study
aims to classify the level of smartphone addiction among Bina Insan University
students using the K-Nearest Neighbor (KNN) algorithm. Research data was
obtained through a questionnaire survey using the stratified random sampling
method. The KNN algorithm was chosen because of its ability to handle data with
different characteristics and produce accurate classification based on the
closeness of the data. It is hoped that the results of this research will help Bina
Insan University understand the level of student smartphone addiction and
provide insight into designing strategies to manage its negative impacts, thereby
supporting student well-being and academic performance. The designed model
shows good performance with an accuracy of 90%, indicating that 90% of the
samples in the test data were predicted correctly. In addition, the high precision
and recall for the "Addictive" and "Normal" classes indicate the model's reliable
ability to identify samples according to their class. The high Fl-score in both
classes also shows a good balance between precision and recall, confirming the
model's reliability in classifying data.

Technological developments i
significant impact on various
phenomenon of smartphone a

Keywords: Data Mining, Classification, Smartphone Addiction, K-Nearest
Neighbor, Confussion Matrix
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Perkembangan teknologi di lusi Industri 4.0 membawa dampak
signifikan dalam berbagai a upan, termasuk munculnya fenomena
kecanduan smartphone. Sm ang awalnya berfungsi sebagai alat
komunikasi kini telah menjadi bagian integral dari kehidupan sehari-hari. Namun,
penggunaan yang berlebihan dapat menyebabkan kecanduan yang berdampak
negatif pada kesehatan fisik, mental, serta produktivitas individu. Fenomena ini
menjadi perhatian khusus di kalangan mahasiswa Universitas Bina Insan, yang
mengandalkan smartphone untuk akses informasi, komunikasi, dan pembelajaran.
Penelitian ini bertujuan untuk mengklasifikasikan tingkat kecanduan smartphone
di kalangan mahasiswa Universitas Bina Insan menggunakan algoritma K-Nearest
Neighbor (KNN). Data penelitian diperoleh melalui survei kuesioner dengan
metode stratified random sampling. Algoritma KNN dipilih karena
kemampuannya dalam menangani data dengan karakteristik berbeda dan
menghasilkan klasifikasi yang akurat berdasarkan kedekatan data. Hasil penelitian
ini diharapkan dapat membantu Universitas Bina Insan dalam memahami tingkat
kecanduan smartphone mahasiswa dan memberikan wawasan untuk merancang
strategi pengelolaan dampak negatifnya, sehingga mendukung kesejahteraan dan
performa akademik mahasiswa. Model yang dirancang menunjukkan kinerja yang
baik dengan akurasi mencapai 90%, menandakan bahwa 90% sampel pada data
uji berhasil diprediksi dengan benar. Selain itu, precision dan recall yang tinggi
untuk kelas "Adiktif" dan "Normal" mengindikasikan kemampuan model yang
andal dalam mengidentifikasi sampel sesuai kelasnya. F1-score yang tinggi pada
kedua kelas juga menunjukkan keseimbangan yang baik antara precision dan
recall, menegaskan kehandalan model dalam pengklasifikasian data.

Kata Kunci: Data Mining, Klasifikasi, Kecanduan Smartphone, K-Nearest
Neighbor, Confussion Matrik
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1.1 Latar Belakang Penelitia

Perkembangan tek era revolusi industri 4.0 membawa
berbagai pengaruh dalam hampir semua sisi kehidupan manusia. Salah satu
pengaruh dari perkembangan teknologi tersebut adalah munculnya teknologi
smartphone. Penciptaan dan perkembangan smartphone telah mengubah
kehidupan manusia. Smartphone telah menjadi bagian dari kehidupan
manusia, bahkan orang-orang merasa tidak bisa dipisahkan dari smartphone
mereka[1].

Kecanduan smartphone adalah ketergantungan individu dalam
menggunakan smartphone untuk mengakses internet secara terus menerus
internet merupakan hal yang sangat penting pada saat ini, perkembangan
internet juga telah membuka era baru di era digital, dimana informasi dan
teknologi sangat mudah di akses dan digunakan tanpa menghiraukan dampak
negatifnya. Penelitian Leung menjelaskan bahwa individu yang mengalami
kecanduan smartphone akan merasa cemas, sedih, mengalami penurunan
produktivitas dan merasa kehilangan ketika tidak menggunakan
smartphone[2]. Kecanduan smartphone diartikan sebagai sebuah sindrom yang
ditandai dengan menghabiskan sejumlah waktu yang sangat banyak dalam
menggunakan internet dan tidak mampu mengontrol penggunaannya saat
online[3].

Menurut laporan databoks, peningkatan durasi penggunaan ponsel di

Indonesia terlihat dalam empat tahun terakhir. Pada 2020, tercatat rata-rata
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hari. emudian, pada 2021 rata-rata urasi penggunaan

perangkat mobile warga In naik jadi 5,99 jam per hari. Angkanya

PDF
d inggi dalam empat tahun terakhir, yaitu

kembali meningkat hingga
pada 2022 dengan durasi rata-rata mencapai 6,14 jam per hari. Meski
begitu, rata-rata ~ durasi ~ warga  Indonesia = yang  menggunakan

perangkat mobile turun menjadi 6,05 jam per hari pada 2023.

Rata-rata Waktu Menggunakan Ponsel di Indonesia (2020-2023)* v databoks

-

jam per hari

221
Gambar 1.1 Rata-rata menggunakan smarthpone

Perkembangan teknologi informasi dan komunikasi telah mengubah
cara hidup manusia dalam berbagai aspek, termasuk dalam bidang
pendidikan. Penggunaan smartphone yang semakin meluas di kalangan
mahasiswa Universitas Bina Insan memfasilitasi akses cepat ke informasi,
komunikasi, dan hiburan. Namun, fenomena ini juga membawa tantangan
baru, salah satunya adalah kecanduan smartphone. Kecanduan smartphone
dapat diartikan sebagai kondisi di mana individu mengalami keterikatan dan

ketergantungan yang berlebihan pada penggunaan smartphone, yang dapat
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mental.

Kampus Universitas an, sebagai lembaga pendidikan tinggi

yang terdiri dari 3 (tiga) aitu fakultas ilmu ekonomi dan sosial
humaniora, fakultas ilmu Teknik, dan fakultas ilmu perikanan dan
hewani.berkomitmen untuk mengembangkan potensi akademik dan
profesional mahasiswanya, melihat fenomena kecanduan smartphone sebagai
isu penting yang perlu diteliti lebih lanjut. Mahasiswa adalah kelompok yang
sangat rentan terhadap kecanduan ini karena mereka menghabiskan banyak
waktu untuk belajar dan berinteraksi sosial melalui perangkat digital. Dampak
negatif dari kecanduan smartphone, seperti gangguan tidur, penurunan
konsentrasi, dan peningkatan tingkat stres, dapat mempengaruhi performa
akademik dan kesejahteraan mahasiswa.

Penelitian ini menggunakan dataset yang diperoleh dengan cara survei
kuesioner tentang kecanduan smarthponesebagi alat mencari informasi di
wilayah kampus Universitas Bina Insan pada mahsiswa. Data yang dihasilkan
dibagi menjadi dua yaitu data training dan data testing. Selain itu juga, dalam
penelitian ini, penulis melakukan teknik data sampling menggunakan
stratified random sampling dan dalam proses perancangan pemodelan
menggunakan klasifikasi K-Nearest Neighbor (KNN)”.

Algoritma K-Nearest Neighbor (K-NN) merupakan salah satu metode
yang efektif untuk klasifikasi karena kesederhanaannya dan kemampuannya

dalam menangani data dengan karakteristik yang berbeda-beda. Algoritma K-

NN bekerja dengan cara membandingkan data baru dengan data yang sudah
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tlngkag]ig%an uan smartp%one, algoritma ini aian memanfagtkan data terkait

kebiasaan penggunaan sm leh mahasiswa untuk mengelompokkan
mereka ke dalam kategori
Peneliti memilih algoritma ini karena memiliki keunggulan dapat
mengklasifikasikan data tingkat kencanduan Smartphone yang tidak diketahui
dengan adanya data latih dan data uji. K-Nearest Neighbor (KNN) dapat
menprosedur yang berbasis matematis untuk mengevaluasi nilai kriteria-
kriteria tersebut menjadi sebuah keterangan klasifikasi.
Berdasarkanpenjelasan latar belakang yang telah disampaikan, maka
penulis melakukan penelitian dengan judul “Klasifikasi Tingkat Kecanduan
Smartphone Pada Mahasiswa Universitas Bina Insan Menggunakan
Algoritma K-Nearest Neighbor”. Dengan metode KNN dapat

mempermudah dan membantu Kampus Universitas Bina Insan mengetahui

jumlah tingkat kecanduan mahasisawa terhadap smartphone.

1.2 Identifikasi Masalah
Berdasarkan uraian latar belakang di atas, maka dapat penulis
diidentifikasikan beberapa permasalahan, yaitu belum pernah dilakukan
klasifikasi terhadap kecanduan smarthpon pada mahasiswa menggunakan

algoritma KNN di Universitas Bina Insan Lubuklinggau.

1.3 Rumusan Masalah

Berdasarkan identifikais masalah di atas, maka penulis dapat

merumuskan permasalahan, yaitu “bagaimana cara klasifikasi tingkat
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menggunakan algoritma KNN?7”

1.4 Batasan Masalah

Untuk menghindari an yang terlalu luas, maka dalam hal ini

penulis membatasi permasalahan dalam penelitian agar tetap terarah dan

terukur. Adapun batasan dalam penelitian ini sebagai berikut:

1. Ruang lingkup tempat penelitian di Universitas Bina Insan.

2. Kriteria penentuan populasi adalah mahasiswa yang masih aktif di
Universitas Bina Insan.

3. Proses pengklasifikasian menggunkan algoritma K-Nearest Neighbor
(KNN).

4. Data yang digunakan diambil pada penyebaran kuisioner.

5. Pengolahan data menggunakan bahasa pemrograman Python.

1.5 Tujuan dan Manfaat Penelitian
1.5.1 Tujuan Penelitian
1.5.1.1 Tujuan Umum
Tujuan umum dari penelitian ini adalah untuk mengetahui klasifikasi
tingkat kecanduan Smartphone pada mahasiswa Universitas Bina Insan
menggunakan algoritma K-Nearest Neighbor (KNN).
1.5.1.2 Tujuan Khusus
Adapun tujuan khusus dari penelitian ini adalah sebagai salah satu

syarat untuk menyusun skripsi dalam penyelesaian pendidikan jenjang
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1.5.2 Manfaat Penelitian

1.5.2.1 Manfaat Bagi P
Manfaat yang didapatkan oleh penelitian tentunya agar dapat
menerapkan materi yang telah didapatkan pada saat mengikuti perkuliahan
dan dapat menambah pengalaman penulis dalam melakukan proses
penelitian ini.
1.5.2.2 Manfaat Perkembangan [lmu Pengetahuan
Adapun manfaat perkembangan ilmu pengetahuan yaitu penelitian
ini dapat dijadikan sebagai wawasan baru dari hasil penelitian yang
nantinya dapat dijadikan referensi dan dikembangkan dalam penelitian

selanjutnya

1.6 Sistematika Penulisan

Dalam penulisan skripsi ini yang merupakan laporan hasil di
penelitian, direncanakan terdiri dari lima bab, masing-masing bab berisi:

BAB I : PENDAHULUAN
Dalam bab ini berisi latar belakang penelitian, identifikasi masalah,
rumusan masalah, batasan masalah, dan sistematika penulisan.
BABII  : KAJIAN PUSTAKA
Dalam bab ini berisi teori-teori masalah yang mendasari yang
diteliti, penelitian relavan dan kerangka berfikir.
BABIII : METODELOGI PENELITIAN

Dalam bab ini berisi metode Penelitian, metode pengumpulan data,

metode pengembangan sistem tempat dan waktu penelitian, alat dan
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BAB 1V : HASIL DAN PE SAN

Dalam bab ini be ran umum hasil penelitian, pembahasan,

dan pengujian sist
BABYV  : KESIMPULAN DAN SARAN

Dalam bab ini berisi kesimpulan dari seluruh penelitian dan saran-

saran / masukan-masukan yang berguna dimasa yang akan datang.
DAFTAR PUSTAKA
LAMPIRAN
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2.1 Literatur

2.1.1 Klasifikasi

Klasifikasi adalah™ salah satu tugas data mining untuk
mengelompokkan data ke dalam kategori atau kategori yang telah
ditentukan sebelumnyal4].Proses ini melibatkan pelatihan model
menggunakan data yang sudah diberi label untuk memprediksi label
kategori untuk data baru yang belum diketahui.Klasifikasi dapat diterapkan
dalam berbagai bidang, seperti pengenalan wajah, diagnosis medis,
klasifikasi teks, dan deteksi spam.

Dalam pendekatan klasifikasi dapat dibagi menjadi beberapa jenis
berdasarkan metode yang digunakan, termasuk metode berbasis statistik,
berbasis jarak, dan berbasis aturan.contohnya algoritma yang sering
digunakan dalam klasifikasi adalah Naive Bayes, Support Vector Machines,

K-Nearest Neighbors, dan Decision Trees.

2.1.2 Kecanduan Smartphone
Istilah kecanduan Smartphone atau smartphone addiction adalah
sebagai perilaku keterikatan atau ketergantungan terhadap smartphone yang
memungkinkan menjadi masalah sosial seperti halnya menarik diri, dan
kesulitan dalam performa aktivitas sehari-hari atau sebagai gangguan
kontrol impuls tehadap diri seseorang [1].
Kecanduan smartphone merupakan perilaku yang menimbulkan

keterikatan dan ketergantungan, serta merupakan bentuk ketergantungan
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ini dapat” bervariasi mulai dari gangguan tidur, penurunan produktivitas,

hingga masalah kesehata eperti kecemasan dan depresi.
2.1.3 Aspek-Aspek Smartphone
Kwon, dkk (2013) melakukan penelitian yang mengacu kepada teori
young, yang tidak jauh berbeda dengan aspek kecanduan smartphone dalam
penelitian young, aspek tersebut yaitu[5]:

1. Daily-Life Disturbance, mencakup hilangnya pekerjaan yang sudah
direncanakan, mengalami kesulitan konsentrasi, penglihatan menjadi
buram, nyeri pada pergelangan tangan dan di belakang leher serta
terjadinya gangguan tidur.

2. Withdrawal, terkait dengan rasa tidak sabar, gelisah dan tidak bisa
berjauhan dengan smartphone, selalu mengingat smartphone walaupun
tidak menggunakannya, tidak pernah berhenti menggunakan
smartphone dan menjadi lebih mudah tersinggung apabila diganggu
saat sedang menggunakan smartphone.

3. Cyberspace-oriented relationship, merasa hubungan dengan teman
yang dikenalnya melalui smartphone menjadi jauh lebih akrab daripada
hubungan dengan teman di kehidupan nyata, mengalami perasaan
kehilangan yang tidak terkendali ketika tidak menggunakan smartphone
dan selalu memeriksa smartphone.

4. Overuse, keadaan yang mengarah pada penggunaan smartphone yang

tidak terkontrol, lebih memilih mencari sesuatu melalui smartphone
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alat pengisi daya smartphone, dan adanya dorongan untuk kembali

menggunakan smart, lah berhenti menggunakannya.

5. Tolerance, merupa h usaha untuk mengontrol agar tidak

menggunakan smartphone, namun selalu gagal melakukannya.

2.1.4 K-Nearest Neighbor

Gambar 2.1 Ilustrasi K-Nearest Neighbor

K-Nearest Neighbor adalah sebuah metode untuk melakukan
klasifikasi terhadap objek berdasarkan data pembelajaran (neighbor) yang
jaraknya paling dekat dengan objek tersebut. Dekat atau jauhnya neighbor
biasanya dihitung berdasarkan jarak Manhattan. diperlukan suatu sistem
klasifikasi sebagai sebuah sistem yang mampu mencari informasi. Metode
KNN dibagi menjadi dua fase, yaitu pembelajaran (training) dan klasifikasi
atau pengujian (testing)[6].

Dalam konteks klasifikasi, KNN bekerja dengan mengidentifikasi K
tetangga terdekat dari titik data yang belum diketahui labelnya, dan

kemudian menentukan kelas yang paling umum di antara tetangga-tetangga
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2.1.5 Data Mining

Data Mining adalah  proses menemukan pengetahuan dengan
menggunakanmodel dari sejumlah besar data. Sumber data yang digunakan
adalah:database, data warehouse, web atau penyimpanan informasi lainnya.
DataMining sering juga disebut dengan penemuan pengetahuan dari data
atau Knowledge Discovery.[8]

Data mining merupakan suatu metode untuk menemukan informasi
tersembunyi dalam database dan merupakan bagian dari proses Knowledge
Discovery in Database (KDD) untuk menemukan informasi dan pola yang
berguna dalam data. Secara umum Data Mining dibagi menjadi dua kategori
utama[9], yaitu:

1.) Prediktif adalah proses menemukan fitur-fitur penting data dalam
database. Teknik penambangan data meliputi penambangan deskripsi
sebagai clustering, asosiasi, dan penambangan sekuensial.

2.) Deskriptif adalah proses pencarian pola dari data dengan menggunakan

beberapa variabel lain di masa yang akan datang. Salah satu teknik yang
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menyaring atau “me 1” pengetahuan dari sejumlah besar data.

2.1.6 Preprocessing

Preprocessing adalah langkah mengubahdata mentah kedalam format

yang sesuai untuk langkah analisis berikutnya. Selain itu juga dilakukan

preprocessing data digunakan untuk mendukung identifikasi atribut dan

mengelompokkan data yang relevan dengan tugas pada Data Mining.[10]

2.1.7 Google Colab

Google Colab adalah sebuah IDE untuk pemrograman Python
dimana pemrosesan akan dilakukan oleh server Google yang memiliki
perangkat keras dengan performa yang tinggi[11]. Dari sisi perangkat lunak,
Google Colab telah menyediakan hampir sebagian besar pustaka (library)
yang dibutuhkan. Dari sisi perangkat keras, Google Colab menyediakan
layanan berupa media penyimpan yang terintegrasi dengan Google Drive,
prosesor yang berupa CPU, GPU, dan TPU, serta RAM. Dengan jaminan
kemampuan servernya yang stabil hampir keseluruhan pemrosesan tidak
menemukan kendala dengan Google Colab selama koneksi jaringan internet

lancar[11].
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Gambar 2.2 Logo Python

Python adalah bahasa skrip berorientasi objek. Bahasa pemrograman ini
dapat digunakan untuk pengembangan perangkat lunak dan dapat dijalankan pada
sistem operasi yang berbeda. Python saat ini menjadi bahasa yang populer di
bidang sains dan analisis data. Memang, bahasa Python  mendukung
perpustakaan yang menyediakan fungsi analisis data dan fungsi pembelajaran
mesin, pemrosesan data, dan alat visualisasi data[12]. Salah satu fitur ciri khas
python merupakan bahasa pemrograman yang dinamis dilengkapi dengan
manajemen memori otomatis.

Python adalah Bahasa pemrograman komputer, sama layaknya seperti
bahasa pemrograman lain, misalnya C, C++, Pascal, Java, PHP, Perl, dan lain-
lain. Sebagai bahasa pemrograman, Python tentu memiliki dialek, kosakata atau
kata kunci (keyword), dan aturan tersendiri yang jelas berbeda dengan Bahasa
pemrograman lainnya.

Python adalah bahasa pemrograman interpretatif yang multiguna dengan
filosofi perancangan yang berfokus pada tingkat keterbacaan kode. Dikatakan
sebagai bahasa yang memiliki banyak kemampuan dan kemampuan dengan
sintaksis kode yang sangat jelas, dan memiliki banyak fitur pustaka standar yang

besar dan komprehensif.[6]
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Stratified Random Sampling ik ini merupakan proes pengambilan

sampel melalui proses pembag si ke dalam strata, memiliki sampel acak
sederhana dari setiap stratum, dan menggabungkan ke dalam sebuah sampel untuk
digunakan dalam menaksir parameter populasi.

Teknik ini memungkinkan setiap anggota dari populasi mempunyai
kesempatan yang sama untuk dipilih dan dijadikan sampel, sehingga pengukuran
selanjutnya dapat dilakukan hanya dengan menggunakan sejumlah kecil
sampel.[13]

2.1.10 Kuesioner

Kuesioner merupakan sejumlah pertanyaan atau pernyataan tertulis tentang
data faktual atau opini yang berkaitan dengan diri responden,yang dianggap fakta
atau kebenaran yang diketahui dan perlu dijawab oleh responden[14].

Kuesioner adalah alat untuk mendapatkan sebuah informasi dan
pengumpulan data yang terdiri dari serangkaian pertanyaan yang dirancang untuk
memperoleh informasi dari responden. Kuesioner digunakan secara luas dalam
penelitian survei untuk mengumpulkan data kualitatif dan kuantitatif. Penyusunan

kuesioner yang baik sangat penting untuk mendapatkan data yang akurat dan

relevan.

2.2 Penelitian Relevan
Penelitian terdahulu yang relevan merupakan penelitian terdahulu atau
dibuat oleh peneliti yang akan digunakan sebagai referensi peneliti, adapun

penelitian terdahulu yang relavan dapat dilihat pada tabel dibawah ini:
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Judul

No

Nama
Peneliti

M.-
Maawarpur
Y,
S.Maulina,
S.Faradina,
A.Afriani

Metode

yang
Digunakan

)

Hasil Penelitian

Kecend

Adiksi e
Ditinjau Dari Jenis
Kelamin Dan

Usia[5]

SAS-SV

Hasil penelitian
diperoleh nilai Uji
hipotesis
menggunakan
independent sample
t-test menunjukkan
nilai t=-0,313,
dengan nilai
signifikansi p= 0,754
(p <0,05) yang tidak
terdapat perbedaan
kecenderungan
adiksi  smartphone
ditinjau jenis
kelamin. Namun
pada kategori usia,
terdapat
kecenderungan
adiksi terhadap
smartphone dengan
nilai t sebesar -1,976
dan p= 0,049 (p <
0,05). Berdasarkan
hasil tersebut dapat
disimpulkan  tidak
terdapat
kecenderungan
adiksi  smartphone
ditinjau jenis
kelamin, sedangkan
pada kategori usia,
remaja memiliki
kecenderungan
adiksi terhadap
smartphone
dibandingkan
dewasa awal.

usia
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hasil
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Vaganza
Junus,
Tarno,
Puspita
Kartikasari

Metode Support Forest
Vector an
t
|

Random
Untuk D
Risiko

Melitus[15]

S

Performa klasifikasi
dari metode Support
Machine
menghasilkan
akurasi sebesar 91%,

Vector
nilai

recall sebesar 86%,
precision sebesar
97% dan F1 Score
sebesar 91%.
Performa klasifikasi
dari metode Random
Forest menghasilkan
nilai akurasi sebesar
98%"%,
sebesar 98%,
precision sebesar
99% dan F1 Score
sebesar  98%. 3.
Berdasarkan

recall

performa klasifikasi
dari kedua metode,
Random Forest
menghasilkan nilai
akurasi yang lebih
baik yaitu sebesar
98% untuk deteksi
awal risiko Diabetes

Melitus

3.

Mei Lestari

Penerapan
Algoritma
Klasifikasi K-
Neighbor
Untuk

Neighbor
(K-NN)
Nearest
(KNN)
Mendeteksi
Penyakit
Jantung[16]

K-Nearest

Hasil
diperoleh
akurasi sebesar 70%
AUC
sebesar 0.875 yang
masuk kedalam
klasifikasi baik.

penelitian
nilai

serta  nilai

Ni  Kadek
Cinthya

Klasifikasi
Kecanduan

Metode
Machine

Hasil penelitian
menunjukkan bahwa
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Kadek Ayu
Wirdiani,
Dewa Made
Sri Arsa

Atas

menggun
Metode
Learning
Feature

Weighting[17]

Feature
Weighting

kecanduan

smartphone adalah
KNN dengan seleksi
atribut menggunakan
Linear  Regression
berdasarkan korelasi
weight, yang mana
atribut inputan yang
berpengaruh secara
signifikan terhadap
kecanduan
smartphone (Y)
adalah umur (X1),

durasi

output

penggunaan
smartphone  (X5),
aktifitas (X6), dan
kualitas tidur (X7)
dengan model K =
44 dan numerical
measure =
Chebychev,menghas

ilkan accuracy =

79.03%, precision =
78.79%, recall =
81.25%, AUC =
0.828, dan running
times = 1 detik.

Rani
Puspita,
Agus
Widodo

Perbandingan
Metode KNN,
Decision Tree, dan
Naive Bayes
Terhadap  Analisis
Sentimen Pengguna
Layanan BPJS[18]

KNN,
Decision
Tree, dan

Naive Bayes

Hasil
menunjukan bahwa

penelitian

sentimen
data
terhadap
BPJS

analisis
terhadap
Twitter
layanan
dengan
menggunakan
metode KNN
tingkat
95.58%,
Tree

mencapai
akurasi
Decision
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akurasinya

96.13%,
dan Naive Bayes
yang mencapai

akurasi 89.14% .

Elmayati,
Diah Fitria
Handayani,
Harma
Oktafia
Lingga
Wijaya,
Beni
Aktavera

Forecasting Tingkat
Kepuasan Siswa
Terhadap

Proses Pembelajaran
Menggunakan
Metode

K-Nearest
Neighbor[19]

KNN

Dari Penerapan
memprediksi
menggunakan
metode

K-Nearest Neighbor
(KNN) dengan Nilai
K = 12 maka
menghasilkan
akurasi sebesar

80 %, nilai
presisi sebesar 79 %,
recallsebesar 100%

dan F1-Score
bsebesar 88 %.[19]
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Jul:

Klasifikasi Tingkat Smartphone Pada Mahasiswa

Universitas Bina Insan Menggunakan Algoritma K-Nearest
Neighbor

Identifikasi Masalah:
Bagaimana mengklasifikasikan tingkat kecanduan smartphone
pada mahasiswa Universitas Bina Insan menggunakan algoritma
K-Nearest Neighbor

Pengumpulan Data

Penerapan metode k-nn:

1. Preprocessing 3. Data Training
2. Data set 4. Data Testing

Penerapan Algoritma K-Nearest Neighbor (KNN)

Hasil

Gambar 2.3 Kerangka Berfikir Penelitian

19
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3.1 Metode Penelitian

PDF
d metode deskriptif kualitatif. Data-data

Penelitian ini men
dalam penelitian ini meliputi data primer dan data sekunder. Data primer
berupa hasil kuesioner dari responden yang digunakan dalam klasifikasi
tingkat kecaduan smarthpon pada mahasiswa di Universitas Bina Insan.
Sementara itu, data sekunder yaitu berupa literatur. Dalam metode penelitian

ini, penulis merumuskan rencana kerja sebelum melakuan penelitian agar

penelitian lebih relevan.

3.2 Metode Pengumpulan Data
Sebagai pelengkap untuk mendapatkan sebuah informasi yang
bermakna, maka penulis membutuhkan data yang dapat digunakan dalam
penelitian ini. Adapun metode pengumpulan data yang dilakukan oleh penulis
adalah sebagai berikut:
1. Data primer
Data Primer adalah data yang didapatkan secara langsung pada objek
penelitian. Adapun cara-cara yang dipakai untuk mengumpulkan data
tersebut adalah sebagai berikut:
a. Observasi
Observasi merupakan suatu metode dengan cara melakukan sebuah

pengamatan langsung untuk mencari informasi dan prediksi merupakan
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mahasiswa aktif di Universitas Bina Insan.

b. Kuisioner

PDF
d elakukan pengumpulan data dengan cara

Dalam Penelitian ini
memberikan pernyataan-pernyataan kepada responden dengan harapan
responden bisa memberikan pertanyaan tentang quisioner tersebut dan
metode teknik pengumpulan data dengan formulir kuesioner yang
disebarkan kepada mahasiswa Universitas Bina Insan.
c. Dokumentasi
Dokumentasi merupakan data-data penelitina yang berkaitan dengan
permasalahan yang ada didalam peneltian, serta unuk melengkapi data-
data yang diperlukan penulisan laporan penelitian ini.
2. Data sekunder
Data sekunder adalah sebuah data yang diperoleh selain dari objek
penelitian seperti data yang diperoleh dari kajian pustaka berupa buku-
buku, teks, jurnal, internet dan hasil-hasil penelitian terlebih dahulu yang

berhubungan dengan data mining menggunakan algoritma K-Nearest

Neighbor (KNN).

3.3 Tempat dan waktu Penelitian
3.3.1 Tempat Penelitian

Tempat penelitian ini dilakukan di lingkungan kampus Universitas Bina
Insan yang beralamat di Jalan Jendral Besar H.M.Soeharto KM.13, Kelurahan

Lubuk Kupang, Kecamatan Lubuklinggau Selatan 1, Kota Lubuklinggau.
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3.3.2 Waktu Penelitian

Waktu pelaksanaan penelitian dimulai dari bulan juli 2023 »> adapun rangkaian nya sebagai berikut:

(J

Tabel 3.1 Rencana Kegiatan

No Jenis Waktu Kegiatan

Kegiatan Jul- Agt Sep Okt Nov Des Jan- Feb Mar Apr Mei Jun- Jul- Agt Sep Okt Nov Des Jan-
23 23 -23  -23 23 23 24 24 24 24 24 24 24 24 24 24 24 24 25

1. Pengajua
n judul
2. Penulisan
proposal
3. Bimbinga
n
proposal
4.  Seminar
proposal
5. Pengump
ulan data
6. Pengolah
an data
7. Bimbinga
n skripsi
8.  Perbaikan
skripsi
9. Ujian
skripsi

(44
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Metode analisa penelitian in1 penulis menggunakan metode pengembangna

data mining yang digunaka enganalisis data dalam penerapannya

menggunakan proses Knowled ery in Database (KDD) yang terdiri dari
data, pembersihan data (data cleaning), pemilihan data (data selection),
transformasi data (data transformation), penambangan data (data mining),
pemodelan evolusi (pattern evolution) dan presentasi pengetahuan (knowledge
presentation). Selain itu, penelitian ini menggunakan klasifikasi Algoritma K-
Nearest Neighbor (K-NN).

Untuk melakukan analisis pengumpulan data dengan menyebarkan
formulir kuesioner secara langsung pada mahasiswa dan survei terkait dengan
Kecanduan smartphone sebagai informasi dan akan dijadikan dataset. Selanjutnya
melakukan pelabelan data ke dalam kelas “adiktif” atau “normal”. Pelabelan yang
dilakukan pada penelitian ini menggunakan teknik clustering dengan algoritma K-
NN dimana nilai K = 5. Sedangan untuk pengolahan data menggunakan bahasa
pemograman phyton. Dalam algoritma K-Nearest Neighbor terdapat data training
dan data testing sebagai data uji. Pada proses klasifikasi, penulis menggunakan
nilai perbandingan dari data training dan data testing yaitu data training 80% dan

testing 20%. Evaluasi yang dilakukan menggunakan library yaitu Confusion

Matrix untuk mencari nilai akurasi, presisi, dan recall.
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Dalam penelitian ini m n metode pengujian Confussion Matrix

yang terdapat pada metode K- cighbor. Pada dasarnya pengujian dalam
Confussion matrix terdapat empat istilah yang mempresentasikan hasil dari proses

klasifikasi. Berikut ini adalah tabel Confusion Matrix:

Tabel 3.2 Confusion Matrix

Kelas Prediksi
Positif Negatif
Aktual Positif TP FP
Negatif FN ™

Keterangan:

True Positive (TP): Jumlah data yang bernilai positif dan diprediksi benar
positif/ya.
True Negative (TN): Jumlah data yang bernilai negatif dan diprediksi
benar negatif/tidak.
False Positive (FP): Jumlah data yang bernilai negatif tetapi diprediksi
sebagai positif/ya.
False Negative (FN): Jumlah data yang bernilai positif tetapi diprediksi
sebagai negatif/tidak.

Berikut adalah Rumus confusion matrix untuk melakukan

perhitungang accuracy, precision, dan recall.
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negatif dibagi de ah seluruh data di dalam dataset[20].

Berikut merupakan 1rasi:

Accuracy = —2FIN___
Y = TP+IN+FP+EN

2) Presisi merupakan peluang kasus yang diprediksi positif yang pada
kenyataannya termasuk kasus kategori positif[20]. Berikut merupakan

rumus presisi:

TP
TP+FP

Precision =

3) Recall merupakan peluang kasus dengan kategori positif yang
dengan tepat diprediksi positif[20]. Berikut merupakan rumus

recall:

TP

Recall = TPEN

3.5.2 Pengolahan Data

1) Data Selection
Merupakan proses pemilihan data dari sekumpulan data penelitian yang
telah dikumpulkan dari data survei kuesioner yang sudah disebarkan ke
mahasiswa aktif Universitas Bina Insan. Data hasil seleksi yang akan
digunakan untuk proses data mining. Klasifikasi kecanduan smartphone

menggunakan Algoritma KNN di Universitas Bina Insan. Pada proses
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Data Cleaning

Proses cleaning me tara lain menghilangkan duplikasi data,
menghilangkan data yang tidak memiliki nilai, memeriksa data yang
inkonsisten, dan memperbaiki kesalahan pada data.

Transformation Data

Tahap transformation data adalah menggubah data kedalam bentuk
yang sesuai untuk ditambah. Data penelitian yang diubah merupakan
data yang masih berupa angka atau kuantitatif menjadi data kualitatif.
Data Mining

Pada tahapan Data mining adalah proses mencari pola atau informasi
menarik dalam data terpilih dengan menggunakan teknik atau metode
tertentu.

Evaluation

Pada tahap evaluasi, penulis akan mengetahui apakah hasil dari tahap
data mining dapat menjawab tujuan yang telah ditetapkan. Untuk itu,
penulis akan melakukan profilisasi pada setiap cluster yang telah
terbentuk untuk diketahui karakteristik pada kelompok tersebut.
Disamping itu, tahapan evaluasi dilakukan untuk mengetahui
kesesuaian dengan jalur perminatan akan dilakukan analisis lebih lanjut
untuk dihubungkan dengan atribut. Dalam hal ini, Atribut terdiri atas

usia, jenis kelamin, dan penilaian kecanduan smartphone berdasarkan

opini mahasiswa dan keterangan kecanduan (adiktif) atau tidak
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Proses paling akhir
divisualisasikan agar lebih mudah dipahami oleh pengguna dan

diharapkan bisa diambil Tindakan berdasarkan analisis.

3.5.3 Teknik Sampling

Teknik sampling dalam penelitian ini menggunakan teknik
purposive sampling, yaitu penentuan sampel responden yang ditentukan
oleh peneliti secara langsung dengan alasan bahwa identifikasi responden
dilakukan dengan mengacu pada kompetensi personal yang berinteraksi
langsung dengan media sosial. Teknik purposive sampling adalah metode
mengumpulkan ilustrasi dengan tanpa bersumber pada random, wilayah
ataupun strata melainkan bersumber pada terdapatnya pandangan yang
berfokus pada tujuan tertentu[21].

Teknik purposive sampling adalah metode yang digunakan untuk
memastikan ilustrasi riset dengan sebagian pertimbagan tertentu yang
bertujuan supaya informasi yang diperolehh nantinyaa dapat lebih
representatif [21]. Tabel kriteria responden dapat dilihat pada tabel 3.3.

Tabel 3.3 Kriteria Responden yang dipilih

Bagian Sampel Kriteria

Mahasiswa Universitas Bina ~ Penguna Media Penguna Media Sosial yaitu
Insan Sosial Mahasiswa Universitas Bina
Insan Lubuklinggau
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Populasi dalam peneliti itu seluruh mahasiswa Fakultas Komputer

Universitas Bina Insan Kota L. u peneliti menentukan sampel dan tabel
kriteria.

Tabel 3.4 Kriteria Sampel

NO Kriteria Sampel
1 Pengguna Media Tercatat sebagai Mahasiswa Universitas
Sosial Bina Insan Kota Lubuklinggau

Mengerti dan memahami media Sosial

Teknik pengambilan sampel peneliti menggunakan teknik simple random
sampling, simple random sampling merupakan teknik pengambilan sampel
pertama ditentukan secara acak, sedangkan sampel berikutnya diambil
berdasarkan interval tertentu. Jadi mahasiswa memberi hak yang sama kepada
setiap subjek untuk memperoleh kesempatan namun secara acak.

Mahasiswa membuat tabel kriteria sampel agar mudah melakukan
penelitian dalam membagikan kuisioner. Untuk menentukan jumlah sampel
peneliti memakai rumus s/ovin untuk memudahkan dalam pengambilan sampel.

Berikut rumus slovin :

N
n =
1+ Ne?

Keterangan :
n = Sampel
N = Populasi

Ne?= Tingkat Kesalahan
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tenaga. Berdasarkan toleransi a jumlah sampel dari populasi tersebut

adalah:
N
n =
1 + Neé?
Sehingga:
_ 10.658
1+10.658 . 0,12
. 10.658
~ 1+10.658 (0,01)
10658
~ 107,58

n =99,070 — 100

Maka dari jumlah populasi sebanyak 10.658 dengan tingkat kesalahan
sebanyak 10%, maka dengan menggunakan rumus slovin diperoleh sampel
sebanyak 100 sampel.

3.5.5 Skala Likert

Skala Likert ialah skala yang dapat dipergunakan untuk mengukur sikap,
pendapat, dan persepsi seseorang atau sekelompok orang tentang suatu gejala atau
fenomena pendidikan. Skala Likert adalah suatu skala psikometrik yang umum
digunakan dalam kuesioner, dan merupakan skala yang paling banyak digunakan
dalam riset berupa survei. Nama skala ini diambil dari nama Rensis Likert,
pendidik dan ahli psikolog Amerika Serikat. Rensis Likert telah mengembangkan

sebuah skala untuk mengukur sikap masyarakat di tahun 1932. Skala Likert
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Tabel 3.5 Skala Likert

No Alternatif Jawaban Skor
1  Sangat Setuju (SS) 5
2 Setuju (S) 4
3 Netral (N) 3
4  Tidak Setuju (TS) 2
5  Sangat Tidak Setuju (STS) 1

3.5.6 Perancangan Instrument quisioner
3.5.6.1 Instrumen Penelitian

Secara keseluruhan instrumen di dalam penelitian ini terdiri dari 23 item
pernyataan, dan terdapat 6 variabel yang mengacu pada teori young yaitu: daily
life disturbance, positive anticipation, withdrawal, cyberspace oriented

relationship, overuse, tolerance. Adapun variabel tersebut dapat dilihat pada tabel

sebagai berikut:

Tabel 3.5 Instrumen Penelitian

No Variabel Skala Penilaian
Daily life disturbance 5 4 3 2 1

1 Berapa jam rata-rata Anda | Sangat Adiktif | Normal Sedikit Sangat
menggunakan smartphone | adiktif Jarang
setiap hari

2 Apakah Anda merasa lelah | Sangat Sering | Kadang- | Jarang Tidak
atau sakit pada mata | Sering kadang Pernah
karena terlalu lama
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3 Apakah penggunaan | Sangat Mengga Cukup Jarang Tidak
smartphone mengganggu nggu mengga | mengga | menggang
waktu  Anda  bersama nggu nggu gu
keluarga atau teman PDF

4 Apakah Anda lebih San Sering | Kadang- | Jarang Tidak
memilih menggunakan | sering kadang pernah
smartphone daripada
berinteraksi langsung
dengan orang lain

5 Apakah penggunaan | Sangat Sering | Kadang- | Jarang Tidak
smartphone menyebabkan | sering kadang pernah
Anda menunda pekerjaan
atau tugas?

6 Apakah Anda merasa sulit | Sangat Sulit Kadang- | Jarang Tidak
berkonsentrasi karena sulit kadang pernah
terganggu oleh notifikasi
smartphone
Positive Anticipation 5 4 3 2 1

7 Saya merasa bersemangat | Sangat Setuju Netral Tidak Sangat
setiap kali akan membuka | setuju Setuju tidak
smartphone setuju

8 Saya sering memikirkan | Sangat Sering | Kadang- | Jarang Tidak
hal menarik yang bisa saya | sering kadang pernah
temukan di smartphone
sebelum menggunakannya

9 Saya merasa ada sesuatu | Sangat Setuju Netral Tidak Sangat
yang menyenangkan | setuju Setuju tidak
menunggu saya di setuju
smartphone

10 Smartphone membantu | Sangat Setuju Netral Tidak Sangat
saya merasa lebih percaya | setuju Setuju tidak
diri dalam menghadapi setuju
hari saya.

Withdrawal 5 4 3 2 1

11 Saya merasa gelisah atau | Sangat Sering | Kadang- | Jarang Tidak

tidak nyaman ketika tidak | sering kadang pernah

menggunakan smartphone.
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13 Saya merasa cemas jika cemas Kadang- | Jarang Tidak
tidak dapat mengakses kadang pernah
smartphone dalam waktu
yang lama.

14 Saya merasa marah atau | Sangat Sering | Kadang- | Jarang Tidak
frustrasi jika seseorang | sering kadang pernah
membatasi akses saya ke
smartphone.

Cyberspaceoriented
relationship 5 4 3 2 1

15 Seberapa  sering Anda | Sangat Sering | Kadang- | Jarang Tidak
merasa lebih nyaman | sering kadang pernah
mengungkapkan perasaan
melalui teks/chat
dibandingkan secara
langsung

16 | Apakah Anda merasa | Sangat Sering | Kadang- | Jarang Tidak
hubungan Anda di dunia | sering kadang pernah
maya lebih kuat daripada
hubungan di dunia nyata

17 | Seberapa sering Anda | Sangat Sering | Kadang- | Jarang Tidak
menjalin hubungan baru | sering kadang pernah
melalui aplikasi
smartphone atau media
sosial

Overuse 5 4 3 2 1

18 | Apakah Anda membawa | Selalu Sering | Kadang- | Jarang Tidak
smartphone ke tempat tidur kadang pernah
sebelum tidur?

19 | Apakah Anda merasa sulit | Sangat sulit Kadang- | Jarang Tidak
untuk mengurangi sulit kadang pernah
penggunaan  smartphone
meskipun Anda tahu itu
mengganggu aktivitas
Anda?

Tolerance 5 4 3 2 1

20 | Seberapa sering Anda | Sangat Sering | Kadang- | Jarang Tidak
memeriksa smartphone | sering kadang pernah
tanpa tujuan yang jelas?

21 Berapa lama Anda bisa | Kurang | 30 menit | 1-3 jam | 3-6 jam | Lebih dari
bertahan tanpa | dari 30 -1 jam 6 jam
menggunakan smartphone menit

22 | Apakah penggunaan | Sangat | Memeng | Cukup Sedikit Tidak
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4.1 Gambaran Umum (Tem ian)
4.1.1 Sejarah
Pada tanggal 6 Agustus 1999, Dr. H. Sardiyo, M.M dan Dra. Hj. Jumroh,
M. Pd berkolaborasi mendirikan perguruan tinggi dengannama Sekolah Tinggi
Ilmu Ekonomi Musi Rawas (STIE MURA) dan SekolahTinggiManagementdan
Ilmu Komputer MusiRawas(STMIK MURA) pada tanggal 15 juni 2004 dengan
seiringnya jalan, pada tanggal 30 Maret 2019 Dua institusi STIE dan STMIK
MURA kemudian bersatu menjadi Universitas Bina Insan yang dikenal oleh
masyarakat dengan sebutan Univ.BI yang dinaungi oleh yayasan Pendidikan Dwi
Tunggal Palembang sebagai badan hukum penyelenggara universitas Bina Insan.
Universitas Bina Insan atau disingkat UNIVBI adalah salah satu perguruan
tinggi swasta yang berbentuk Universitas di salah satu kota Lubuklinggau
Provinsi Sumatera Selatan, universitas ini diselenggarakan oleh Yayasan
Pendidikan Dwi Tunggal Palembang yang berdiri pada 06 Agustus
1999.Universitas Bina Insan berdiri pada Tahun 2019 yang merupakan
penggabungan dua perguruan tinggi melalu Surat Keputusan Mentei Riset,
Teknologi Dan Pendidikan Tinggi Republik Indonesia Nomor 223/KPT/1/2019
Tentang Izin Penggabungan Sekolah Tinggi Ilmu Ekonomi Musi Rawas dan
Sekolah Tinggi Manajemen dan Ilmu Komputer Musi Rawas menjadi Universitas

Bina Insan

34
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Menjadi Pergu 1 Swasta yang Mandiri, Inovatif, dan

Mampu Berkompetisi : Sumatera Bagian Selatan pada Tahun

2024.

4.1.2.2 Misi

1. Menyelenggarakan pendidikan yang berkualitas berbasis pada karakter
manusia yang berakhlak.

2. Mengembangkan, = menyebarluaskan ~ dan  menerapkan  ilmu
pengetahuan, teknologi, dan seni serta penelitian yang bermutu untuk
dimanfaatkan dalam kegiatan kearifan lokal dan peningkatan kualitas
kehidupan masyarakat.

3. Mengembangkan organisasi dan meningkatkan mutu pengelolaan
sumberdaya Universitas Bina Insan untuk mewujudkan Kinerja
organisasi yang baik dan berkelanjutan.

4. Meningkatkan kemitraan dengan pihak lain dan mengimplementasikan

dalam rangka peningkatan kualitas penyelenggaraan Tri Darma

Perguruan Tinggi.
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Gambar 4.1 Struktur Organisasi

4.2 Hasil
4.2.1 Persiapan dataset

Hasil dari quisioner yang didapat, dikumpulkan menjadi suatu kumpulan
data yang disebut dataset. Dataset ini terdiri dari 23 fitur yang merepresentasikan
setiap pernyataan dari masing-masing indikator pernyataan. Dataset disimpan

dalam format .csv. Gambar 4.2 menyajikan susunan dataset dari penelitian ini.
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Gambar 4.2 dataset
Penentuan kelas didasarkan pada rata-rata skala likert yang didapatkan
pada masing-masing pernyataan yang berhasil di jawab. Responden akan berada
pada kelas ‘adiktif’ jika rata-rata pernyataan yang di dapat >= 3. Selebihnya akan
berada pada kelas ‘normal’.
1. Menghitung Rata-rata:
o Jumlahkan semua skor dari 23 jawaban tersebut, lalu bagi dengan
jumlah indikator (23).
o Rumus:
Rata-rata skor = Jumlah semua skor jawaban / 23
o Contoh:
= Jawaban responden:
[4,3,5,4,4,3,5,4,3,4,5,4,3,4,5,4,3,5,4,3,4,5,4]
= Jumlah skor = 4+3+5+ .... +4 =93

= Rata-rata skor = 93/23=4.0493 / 23 = 4.0493/23=4.04
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Pemrosesan Awal

Setelah data terlabel, maka dapat dilihat distribusi dari masing-masing

kelas yang dihasilkan. Gambar 4.3 menyajikan jumlah data dari setiap kelas.

Jumlah data dalam setiap kelas:
Kelas

Adiktif 59

Normal 41

Name: count, dtype: int64

Jumlah Data dalam Setiap Kelas

60 1

Jumlah Data
8 8
1 1

M
o
L

10 1

Adiktif Normal
Kelas

Gambar 4.3 Distribusi data masing-masing kelas

4.2.3 Menentukan nilai K maksimal

Proses ini dilakukan untuk mencari nilai k maksimal yang akan digunakan.

Nilai k yang diuji dari 1 sampai 10. Sebelumnya dilakukan split data dengan

komposisi 80 % data latih dan 20 % data uji pada masing-masing kelas.
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i Model KNN
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Nilai k

Gambar 4.4 pencarian nilai k maksimum
Gambar 4.4 menyajikan hasil dari proses pencarian nilai k maksimal
dalam rentang k = 1-10. Dari grafik yang tersaji, diperoleh nilai k maksimum pada
k= 2,3,4,5,6, 7, 8. Nilai k inilah yang digunakan dalam proses klasifikasi
nantinya. Dari grafik juga dapat dilihat nilai akurasi yang dicapai adalah 90 %.
4.2.4 Evaluasi dengan menggunakan confusion matrik (K=5)
Gambar 4.4 menyajikan tabel confusion matrix yang dihasilkan dari proses

klasifikasi. Dari 20 data uji, terdapat 2 data yang terjadi kesalahan pembacaan.
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Gambar 4.5 confusion matrix
4.2.5 Evaluasi dengan menggunakan classification report

Tabel 4.2 menyajikan tabel classification report yang memuat nilai

akurasi, precision, recall, dan fl-score.

precision recall fl-score  support

Adiktif 1.0@ a.87 .93 15
Mormal 8.71 1.00 8.83 5
accuracy 2.9a 28
macro avg @.36 a.93 @.88 28
weighted avg @.93 .99 8.90 20

Gambar 4.6 Nilai Akurasi, Precision, Recall, Dan F1-Score

4.2.6 Menjalankan Model Prediksi

Setelah dilakukan pelatihan dan didapatkan akurasi yang maksimal, maka
terciptalah suatu model prediksi kecanduan smartphone. Model prediksi ini dapat
memprediksi dengan memasukkan nilai baru dari skala likert yang ada. Gambar

4.7 menyajikan proses prediksi.
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. Preferensi Interaksi via Smartphone: 1
. Penundaan Pekersaan/Tugas: 2

. Sulit Berkonsentrasi karena Notifikasi:
. Semangat Membuka Smartphone: 3

. Antisipasi Hal Menarik di Smartphone: 1

. Kesenangan Menunggu di Smartphone: 2

. Percaya Diri Berkat Smartphone: 1

. Gelisah Tanpa Smartphone: 2

. Sedih Saat Mengurangi Penggunaan Smartphone: 1
. Cemas Tanpa Akses Smartphone: 2

. Marah Ketika Akses Dibatasi: 1

. Nyaman Mengungkapkan Perasaan via Chat: 2

. Hubungan di Dunia Maya Lebih Kuat: 1

. Sering Menjalin Hubungan Baru: 2

. Bawa Smartphone ke Tempat Tidur: 1

. Sulit Mengurangi Penggunaan Smartphone: 2

. Sering Periksa Smartphone Tanpa Tujuan: 1

. Durasi Bertahan Tanpa Smartphone: 2

. Durasi Bertahan Tanpa Smartphone: 1

3.

Kesulitan Fokus karena Smartphone: 2

Prediksi label untuk data baru: ['Normal']
Apakah Anda ingin memasukkan input baru? (y/n): |

Gambar 4.7 Model prediksi dengan KNN

41

Dari gambar tersebut, didapat hasil prediksi ‘normal’, dimana mayoritas

jawaban yang dihasilkan memang pada batas normal. Kemudian dapat dilanjutkan

kembali, apakah ingin memasukan data baru dengan melakukan input ‘y’ dan

selesai dengan input ‘n’.

4.3

Pembahasan

Classification report memberikan gambaran yang jelas tentang performa

model klasifikasi yang digunakan. Berikut analisis setiap metrik yang ada dalam

laporan ini.
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Interpretasi: 2

Precision untuk kelas "Adiktif" adalah sempurna (1.00), yang berarti

semua prediksi untuk kelas ini benar. Namun, precision untuk kelas
"Normal" hanya 0.71, menunjukkan bahwa ada beberapa prediksi yang

salah untuk kelas ini (sekitar 29% dari prediksi "Normal" salah).

. Recall

» Adiktif: 0.87

» Normal: 1.00

Interpretasi:

Recall untuk kelas "Adiktif" adalah 0.87, yang berarti model berhasil
mengidentifikasi 87% dari semua contoh "Adiktif" yang sebenarnya.
Sebaliknya, recall untuk kelas "Normal" adalah sempurna (1.00),
menunjukkan bahwa semua contoh "Normal" berhasil diidentifikasi oleh
model.

F1-Score

» Adiktif: 0.93

» Normal: 0.83

Interpretasi:

F1-score menggabungkan precision dan recall menjadi satu metrik, dan
untuk kelas "Adiktif", Fl-score yang tinggi (0.93) menunjukkan

keseimbangan yang baik antara precision dan recall. Untuk kelas
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4. Support
PDF
» Adiktif: 15 d
» Normal: 5
Interpretasi:

Support menunjukkan jumlah contoh dalam dataset untuk setiap kelas.
Dalam hal ini, ada lebih banyak contoh untuk kelas "Adiktif" (15)
dibandingkan dengan kelas "Normal" (5). Ini bisa mempengaruhi metrik
lainnya, terutama precision dan recall.
5. Akurasi
Akurasi Total: 0.90
Interpretasi:
Akurasi keseluruhan model adalah 90%, yang menunjukkan bahwa model
ini secara umum bekerja dengan baik dalam mengklasifikasikan data.
6. Rata-rata Makro dan Tertimbang
a. Macro Avg:
» Precision: 0.86
» Recall: 0.93
» Fl-score: 0.88
b. Weighted Avg:
» Precision: 0.93
» Recall: 0.90

» Fl-score: 0.90
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Rata-rata makro menghitung metrik tanpa mempertimbangkan jumlah

contoh di setiap kelas, rata-rata tertimbang mempertimbangkan

support dari masing-ma Rata-rata makro menunjukkan performa
keseluruhan model dengan memperhitungkan kedua kelas secara
seimbang, sedangkan rata-rata tertimbang memberikan gambaran performa
model berdasarkan distribusi data.
Model klasifikasi ini menunjukkan performa yang baik secara keseluruhan
dengan akurasi tinggi (90%). Namun, terdapat ketidakseimbangan dalam

precision antara dua kelas, di mana "Adiktif" memiliki precision sempurna tetapi

"Normal" kurang optimal.
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5.1 Kesimpulan

Dari sistem yang telah ®maka di dapat kesimpulan:
(1) Kinerja Model:

a) Secara keseluruhan, model memiliki kinerja yang baik dengan akurasi
sebesar 90%, yang berarti 90% dari semua sampel dalam data uji
diprediksi dengan benar.

b) Precision dan recall yang tinggi untuk kelas "Adiktif" menunjukkan
bahwa model memiliki kemampuan yang baik dalam mengidentifikasi
sampel-sampel yang sebenarnya termasuk dalam kelas "Adiktif".

c) Precision dan recall yang tinggi untuk kelas "Normal" menunjukkan
bahwa model memiliki kemampuan yang baik dalam mengidentifikasi
sampel-sampel yang sebenarnya termasuk dalam kelas "Normal".

d) Fl-score yang baik untuk kedua kelas menunjukkan bahwa model

memiliki keseimbangan yang baik antara precision dan recall.

5.2 Saran
Berdasarkan kesimpulan dari hasil analisis sebelumnya, beberapa saran
yang dapat diberikan adalah:
(1) Perlu Dilakukan Evaluasi Lebih Lanjut: Meskipun model memiliki kinerja
yang baik secara keseluruhan, perlu dilakukan evaluasi lebih lanjut
terutama terkait dengan kelas yang memiliki recall lebih rendah (dalam hal

ini kelas "Adiktif"). Langkah-langkah evaluasi tambahan seperti

45
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sampling yang seimbang dapat membantu meningkatkan kinerja model

untuk kelas-kelas yang resentatif.

(2) Analisis Lebih Lanjut ‘itur: Penting untuk melakukan analisis
lebih lanjut terhadap fitur-fitur yang digunakan dalam model. Memahami
fitur-fitur mana yang memiliki dampak paling signifikan dalam membuat
prediksi dapat membantu dalam peningkatan kinerja model. Selain itu,
eksplorasi terhadap fitur-fitur baru atau transformasi fitur juga bisa
menjadi pertimbangan.

(3) Perluasan Data Uji: Perluasan data uji dapat memberikan gambaran yang
lebih komprehensif tentang kinerja model. Menggunakan lebih banyak
sampel uji, terutama dari kelas minoritas, dapat membantu dalam menguji
generalisasi model secara lebih baik.

(4) Pemantauan Terus-menerus: Kinerja model perlu dipantau secara terus-
menerus, terutama jika ada perubahan pada data atau lingkungan di mana

model akan digunakan. Hal ini penting untuk memastikan bahwa model

tetap relevan dan dapat di andalkan dalam mengambil ke putusan.
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Ketiga : Kepada yang bersangkutan diberikan honorarium yang besamya sesuai dengan peraturan Universitas Bina
Insan Lubuklinggau,

Keempat : Surat Keputusan ini berlaku scjak tanggal ditctapkan. dengan ketentuan apabila terayata dikemudian hari
terdapat kekeliruan dalam penctapan surat kep ini, akan diperbaiki scbagaimana mestinya;

1 1

Demikan Surat Keputusan ini ditetapkan untuk dilak an schagai

Dn(;hplm di : Lubuklinggau
Pada tanggal : 23 November 2024
Dekan Eakultas llmu Teknik
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Dr. Rudi Kurniawan, S.T., M.Kom

Tembuso Y
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KLASIFIKASI TINGKAT KECANDUAN SMARTPHONE PADA MAHASISWA

UNIVERSITA SAN MENGGUNAKAN ALGORITMA
T NEIGHBOR

Kepada

Yth. Bapak/Ibw/Sdr/l
di-

Tempat

Dengan Hormat

Aliyah Azizah Saat Ini Saya Sedang Melakukan Penclitian Tentang Klasifikasi Tingkat
Kecanduan Smartphone Pada Mahasiswa Universitas Bina Insan Menggunakan Algoritma K-
Nearest Neighbor (K-NN). Berkaitan dengan hal tersebut Saya mohon bantuan Bapak/Ibw/Sdr/I
sclaku pengguna dari Medi Saosial untuk bersedia mengisi quesioner sesuai dengan petunjuk
pengisian, Bantuan Bapak/Ibw/Sdr/l sangat berarti dalam penyelesaian penelitian ini. Data yang
Saya perolch semata-mata digunakan untuk kepentingan penelitian. Identitas responden yang
berpartisipasi akan dirahasiakan.

Demikianlah, terima kasih atas segala kerjasama dan bantuan Bapak/Tow/Sdr/1.

Hormat Saya,

Aliyah Azizah

Identitas Responden

Nama E ceseesiseviyaamresersseve sy e ssasnonnn SIS IETIIT (i es
Jenis Kelamin : L/P

Umur B wencsnesnesncsssononannesss TSI Tahun

Program Studi

Petunjuk Pengisian

Isilah jawaban pada kolom yang telah disediakan. Jawablah pertanyaan atau pernyataan di
bawah ini dengan memberi tanda centang B pada nomor skala, yang terbaik mewakili jawaban
Anda atas pertanyaan/pernyataan yang diajukan.

No Variabel Skala Penilaian
Daily life disturbance 5 4 3 2 1

| |Berapa jam rata-rata Sangat Adiktif Normal Sedikit Sangat
Anda  menggunakan adiktlf Jarang
smartphone setiap hari

2 | Apakah Anda merasa | Sangat Sering Sering Kadang- Jarang Tidak Pernah
lelah atau sakit pada kadang

mata karena terlalu
lama  menggunakan

smartphone
3 | Apakah penggunaan Sangat Mengganggu Cukup Jarang Tidak
smartphone mengganggu mengganggu | mengganggu | mengganggu

mengganggu  waktu
Anda bersama
keluarga atau teman
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4 |Apakah Anda Icbih | Sangatsering Sering Kadang- Jarang Tidak pernah
memilih kadang
menggunakan
sl DD
i langsu
dengan orang lain
5 | Apakah pengguna Sering Kadang- Jarang | Tidak pernah
smartphone kadang
menyebabkan ~ Anda
menunda  pekerjaan
atau tugas?
6 | Apakah Anda merasa | Sangatsulit Sulit Kadang- Jarang | Tidak pernah
sulit  berkonsentrasi kadang
karena terganggu oleh
notifikasi smartphone
Positive Anticipation 5 4 3 2 1
7 Saya merasa | Sangat setuju Setuju Netral Tidak Setuju Slnglt.ﬁdlk
bersemangat  setiap i L)
kali akan membuka
smartphone
8 | Saya sering | Sangat sering Sering Kadang- Jarang Tidak pernah
memikirkan hal kadung
menarik  yang  bisa
saya temukan di
smartphone  sebelum
menggunakannya
9 |Saya merasa ada | Sangatsetuju Setuju Netral Tidak Setuju | Sangat tidak
sesuatu yang setuju
menyenangkan
menunggu saya di
smartphone
10 Smaxtphonc Sangat setuju Setuju Netral Tidak Setuju | Sangat tidak
membantu saya setuju
merasa lebih percaya
diri dalam
menghadapi hari saya.
Withdrawal 5 4 3 2 1
11 |Saya merasa gelisah | Sangat sering Sering Kadang- Jarang Tidak pernah
atau tidak nyaman kadang
ketika tidak
menggunakan
smartphone.
12 |Saya merasa sedih | Sangatsering Sering Kadang- Jarang Tidak pernah
atau kehilangan kadang
motivasi saat mencoba
mengurangi
penggunaan
smartphone.
13 | Saya merasa cemas | Sangat cemas cemas Kadang- Jarang Tidak pernah
jika  tidak  dapat kadang
mengakses
smartphone  dalam
waktu yang lama.
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Saya merasa marah
atau  frustrasi + ji
sescorang  membat,
akses  saya
smartphone.

Cyberspaceoriente:
relationship

Seberapa sering Anda
merasa lebih nyaman
mengungkapkan
perasaan melalui
teks/chat
dibandingkan  sccara
langsung

Sangat sering

Sering

Kadang-
kadang

Jarang

Tidak pernah

Sangat sering

2

Sering

Kadang-
kadang

Jarang

Tidak pernah

Apakah Anda merasa
hubungan  Anda di
dunia maya lebih kuat
daripada hubungan di
dunia nyata

Sangat sering

Sering

Kadang-
kadang

Jarang

Tidak pernah

Scberapa sering Anda
menjalin~ hubungan
baru melalui aplikasi
smartphone atau
media sosial

Sangat sering

Sering

Kadang-
kadang

Jarang

Tidak pernah

Overuse

5

Apakah Anda
membawa smartphone
ke  tempat tidur
scbelum tidur?

Sclalu

Sering

Kadang-
kadang

Jarang

Tidak pernah

Apakah Anda merasa
sulit untuk
mengurangi
penggunaan
smartphone meskipun
Anda  tahu  itu
mengganggu aktivitas
Anda?

Sangat sulit

sulit

Kadang-
kadang

Jarang

Tidak pernah

Tolerance

5

3

2

1

20

Scberapa scring Anda
memeriksa
smartphone tanpa
tujuan yang jelas?

Sangat scring

Sering

Kadang-
kadang

Jarang

Tidak pernah

21

Berapa lama  Anda
bisa bertahan tanpa
menggunakan
smartphonc

Kurang dari
30 menit

30 menit- 1
jam

1-3 jam

36 jam

Lebih dari 6
jam

22

Apakah  penggunaan
smartphone
memengaruhi kualitas
tidur Anda?

Sangat
memengaruhi

Memengaruh
i

Cukup

Sedikit

uhi

hi
garuhi

23

Apakah Anda merasa
kesulitan fokus saat
bekerjabelajar karena

Sangat sulit

solit

Kadang-
kadang

Jarang

Tidak pernah

65



Protected by PDF Anti-Copy Free

(Upgrade to Pro Version to Remove the Watermark)

I l I N

Nilai rata-rata skor Likert
seluruh indikator (23
responden ke dalam kelas

nilai rata-rata semua jawaban responden untuk
ta ini digunakan untuk mengelompokkan
1ang, atau Normal,

Cara Menghitung Nilai Ra

1. Jawaban Responden:
o Setiap responden menjawab 23 pertanyaan pada skala Likert (1 hingga 5).
o Contoh:
» Responden menjawab pertanyaan pertama dengan nilai 4 (Adiktif).
*  Responden menjawab pertanyaan kedua dengan nilai 3 (Kadang-kadang), dan
seterusnya hingga semua 23 pertanyaan terjawab.
2. Menghitung Rata-rata:
o Jumlahkan semua skor dari 23 jawaban tersebut, lalu bagi dengan jumlah
indikator (23).
o Rumus:

Rata-rata skor=Jumlah semua skor jawabanlumlah fitur (23)\text{Rata-rata skor} =
\frac{\text{lumlah semua skor jawaban|}{\text{lumlah fitur (23)}}Rata-
rata skor=Jumlah fitur (23)Jumlah semua skor jawaban

o Contoh:

s Jawaban responden: (4,3,54,4,354,3454,3,4,54,354,3,454|(4,3,5,4,4,3,
5,4,3,4,54,3,4,54,3,543,4,5,
4][4,3,5,4,4,3,5,4,3,4,5,4,3,4,5,4,3,5,4,3,4,5,4]

«  Jumlah skor = 44345+--+4=934 + 3 + 5+ \dots + 4 = 93443+5+---+4=93

= Rata-rata skor = 93/23=4.0493 / 23 = 4.0493/23=4.04

3. Kelas:

« Adiktif: Rata-rata skor Likert dari 23 fitur > 3.
« Normal: Rata-rata skor Likert <3.

Rata-rata skor 3 digunakan sebagai cutoff, karena ini merupakan titik tengah dari
skala Likert (1-5).

EEE et TERIMA KAS[H kit
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Foto pengisian kuisioner pada responden mahasiswa Universitas Bina Insan
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LEMBAGA PENELITIAN DAN PENGABDIAN KEPARA MASYARAKAT
UNIVERSITAS BINA INSAN

Menerangkan bahwa mahasiswa :

Nama : Aliyah Azizah

NIM :2002030005
Fakultas : Fakultas Ilmu Teknik
Program Studi : Sistem Informasi

Memiliki jurnal dengan Judul “Klasifikasi Tingkat Kecanduan Smartphone Pada
Mahasiswa Universitas Bina Insan Menggunakan Algoritma K-Nearest Neighbor”
Telah diterbitkan pada Prosiding : ESCAF (Economic, Social, Computer, Agriculture and
Fisheries) 4% 2025, sehingga dinyatakan memenuhi standar bebas plagiasi dari Universitas
Bina Insan.

Demikian surat keterangan ini disampaikan dengan sebenarmya untuk dapat
dipergunakan sebagaimana mestinya.

' Lubuklinggau, 13 Februari 2025

Kepala LPPM

ectorat Universitas

'acasariana) M Lppm@univbinainsan.ocid Lppm.univbinainsan ocid
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Aliyah Azizah", Elmayati®, Joni Karman®, Cindi Wulandari'
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Abstrak

Perkembangan teknologi di era Revolusi Industri 4.0 membawa dampak signifikan
dalam berbagai aspek kehidupan, termasuk munculnya fenomena Kecanduan smartphone
Smartphone yang awalnya berfungsi sebagai alat komunikasi kini telah menjadi bagian integral
dari kehidupan sehari-hari. Namun, penggunaan yang berlebihan dapat menyebabkan
kecanduan yang berdampak negatif pada keschatan fisik, mental, serta produkivitas individu
Fenomena ini menjadi perhatian khusus di kalangan mahasiswa Universitas Bina Insan, yang
mengandalkan smartphone untuk akses informasi, komunikast, dan pembelajaran. Penelitian iy
bertujuan untuk mengklasifikasikan tingkat kecanduan smartphone di kalangan mahasiswa
Universitas Bina Insan menggunakan algoritma KNN. Data penelitian diperoleh melalut survet
kuesioner dengan metode stratified random sampling. Algoritma KNN dipihh  karena
kemampuannya dalam menangani data dengan Karakteristik berbeda dan menghasilkan
klasifikasi yang akurat berdasarkan kedekatan data Hasil penelitian ini diharapkan dapat
membantu Universitas Bina Insan dalam memahami tingkat kecanduan smartphone mahasiswa
dan memberikan wawasan untuk merancang strategi pengelolaan dampak negatifnya, sehingga
mendukung kesejahteraan dan performa akademik mahasiswa  Model vang dirancang
menunjukkan kinerja yang baik dengan akurasi mencapai 90%, menandakan bahwa 90 sampel
pada data uji berhasil diprediksi dengan benar. Selain itu, precision dan recall yang tinga untuk
kelas "Adiktif* dan "Normal" mengindikasikan kemampuan model vang andal dalam
mengidentifikasi sampel sesuai kelasnya. Fl-score yang tingat pada kedua kelas juga
menunjukkan keseimbangan yang baik antara precision dan recall, menegaskan Kehandalan
model dalam pengklasifikasian data

Kata kunci; Data Mining, Klasifikasi, Kecanduan Smartphone, K-Nearest Newgihor,

Confussion Marrik

Abstract

Technological developments in the Industrial Revolution 4.0 era have had a sigmificant
impact on various aspects of life, including the emergence of the phenomenon of smariphone
addiction. Smartphones which initially functioned as communication tools have now become an
integral part of everyday life. However, excessive use can cause addiction which has a negative
impact on an individual's physical, mental health and productivity. This phenomenon s of
particular concern among Bina Insan University students, who vely on smartphones for access
10 information, communication and learning. This study aimy to classify: the level of smartphone
addiction among Bina Insan University students using the KNN algorithm. Research data was
obtained through a questionnaire survey using the stratified random sampling method. The
KNN algorithm was chosen because of its ability to handle data with different characteristics
and produce accurate classification based on the closeness of the data. It is hoped that the
results of this research will help Bina Insan University understand the level of student

Universitas Bina Insan Lubuklinggau
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and academic performance. The designed model
90%, indicating that 90% of the samples in the

test data were predicted correctly. In addition, the high precision and recall for the "Addictive”
and "Normal” classes indicate the model’s reliable ability to identify samples according to their
class. The high Fl-score in both classes also shows a good balance between precision and
recall, confirming the model's reliability in classifying data.

Keywords;, Data Mining, Classification, Smariphone Addiction, K-Nearest Neighbor,

Confussion Matrik

I.  PENDAHULUAN

Perkembangan teknologi di era
revolusi industri 4.0 membawa berbagia
pengaruh  dalam  hampir semua sisi
kehidupan manusia. Salah satu pengaruh
dari  perkmbangan  teknologi  yaitu
munculnya teknologi smartphone.
Penciptaan dan perkembangan smartphone
telah mengubah kehidupan manusia.
Smartphone telah ‘menjadi bagian dari
kehidupan manusia, bahkan orang-orang
merasa  tidak bisa dipisahkan  dari
smartphone mereka(Aulyah & Isrofin,
2021).  Menurut  penelitian  Leung
menjelaskan  bahwa individu  yang
mengalami  kecanduan smartphone akan
merasa cemas, sedih, mengalami penurunan
produktivitas dan merasa kehilangan ketika
tidak menggunakan smartphone
(Smartphone et al, 2018). Kecanduan
smartphone  diartikan sebagai  sebuah
sindom  yang  ditandai  dengan
menghabiskan sejumlah waktu yang sangat
banyak dalam menggunakan intemet dan
tidak mampu mengontrol penggunaannya
saat online(Amalya, 2020). peningkatan
durasi penggunaan ponsel di Indonesia
terlihat dalam empat tahun terakhir. Pada
2020, tercatat rata-rata warga Indonesia
yang menggunakan perangkat tersebut
selama 5,63 jam per hari. Kemudian, pada
2021  rata-rata  durasi  penggunaan
perangkat mobile warga Indonesia naik jadi
599 jam per hari. Angkanya kembali

meningkat hingga level tertinggi dalam
empat tahun terakhir, yaitu pada 2022
dengan durasi rata-rata mencapai 6,14 jam
per hari. Meski begitu, rata-rata durasi
warga Indonesia yang menggunakan
perangkat mobile turun menjadi 6,05 jam
per hani pada 2023(info databoks, 2024).
Perkembangan teknologi informasi
dan komunikasi telah mengubah cara hidup
manusia dalam berbagai aspek, termasuk
dalam bidang pendidikan. Penggunaan
smartphone yang semakin meluas di
kalangan mahasiswa Universitas Bina Insan
memfasilitasi akses cepat ke informasi,
komunikasi, dan  hiburan.  Namun,
fenomena ini juga membawa tantangan
baru, salah satunya adalah kecanduan
smartphone. fenomena kecanduan
smartphone sebagai 1su penting yang perlu
diteliti lebih lanjut. Mahasiswa adalah
kelompok yang sangat rentan terhadap
kecanduan ini karena mereka menghabiskan
banyak waktu untuk belajar  dan
berinterakst  sosial melalw  perangkat
digital. Dampak negatif dan kecanduan
smartphone,  seperti  gangguan tidur,
penurunan konsentrasi, dan peningkatan
tingkat stres, dapat mempengaruhi performa
akademik dan kesejahteraan mahasiswa.
Penelitian  in1  bertujuan  untuk
mengklasifikasikan  tingkat  kecanduan
smartphone  di kalangan  mahasiswa
Universitas  Bina Insan menggunakan
algoritma KNN. Data penelitian diperoleh
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menangani data dengan karakteristik
berbeda dan memiliki keunggulan dapat
mengklasifikasikan data tingkat
kencanduan  Smartphone yang tidak
diketahui dengan adanya data latih dan data
uji(Baharuddin et al., 2019). K-Nearest
Neighbor (KNN) dapat menprosedur yang
berbasis matematis untuk mengevaluasi
nilai kriteria-kriteria tersebut menjadi
sebuah keterangan Klasifikasi yang akurat
berdasarkan kedekatan data.

Il. METODOLOGI PENELITIAN
Penelitian ini menggunakan metode
deskriptif kualitatif. Populasi mahasiswa
Universitas Bina Insan dalam penelitian ini
berjumlah 10.658 mahasiswa yang masih
aktif. Sampel yang digunakan dalam
penelitian ini adalah 100 responden, dengan
tehnik pengambilan sampel mengunakan
teknik stratified random sampling(Ulya et
al,  2018)  Penyebaran
menggunakan  formulir yang  mana
pengukuran menggunakan skla likert (1-
5)(Suwandi et al., 2018), serta terdapat 23
item pemyataan, dan terdapat 6 variabel
yang mengacu pada teori young yaitu: daily
life  disturbance, positive  anticipation,

kuesioner

withdrawal, cyberspace oriented
relationship, overuse, tolerance
(Mawarpury et al., 2020).

III. HASIL DAN PEMBAHASAN
1. Hasil

Hasil dari quisioner yang didapat,
dikumpulkan menjadi suatu kumpulan data
yang disebut dataset. Dataset ini terdiri dari
23 fitur yang merepresentasikan setiap
pernyataan dari masing-masing indikator
pemyataan. Dataset disimpan  dalam
format .csv. Gambar 1. menyajikan
susunan dataset dari penelitian ini.
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Gambar 1. Dataset

Pada gambar diatas penentuan kelas
didasarkan pada rata-rata skala likert yang
didapatkan pada masing-masing pertanyaan
yang berhasil di jawab. Responden akan
berada pada kelas ‘adiktif’ jika rata-rata
pertanyaan yang di dapat >= 3. Selebihnya
akan berada pada kelas ‘normal’.

Jvalan davs delan setiap kelas:
telas
i s

Jumiah Data dalam Setiap Kelas

Jumiah Data

Kelas,

Gambar 2. Distribusi data masing-masing
kelas

Dari gambar diatas menunjukan
bahwa jumlah data kelas yang dihasilkan
yaitu kelas adiktif sebanyak 59 sedangkan
yang di kelas normal sebanyak 41.
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Gambar 3. Pencarian nilai k maksimum

Pada gambar diatas adalah proses
dilakukan untuk mencari nilai k maksimal
yang akan digunakan. Nilai k yang diuji
dari | sampai 10. Sebelumnya dilakukan
split data dengan komposisi 80 % data latth
dan 20 % data uji pada masing-masing
kelas. menyajikan hasil dari proses
pencarian nilai k maksimal dalam rentang k
= 1-10. Dari grafik yang tersaji, diperoleh
nilai k maksimum padak = 2,3, 4,5, 6,7,
8. Nilai k=5 inilah yang digunakan dalam
proses klasifikasi nantinya. Dari grafik juga
dapat dilihat nilai akurasi yang dicapai
adalah 90 % dan nilai K yang terbaik
terdapat di grafik adalah K=8.

Adkut

Aktual

Normal
°
-

Aeket tamal
Predikn

Gambar 4. Confusion matrix
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Dari gambar 4 menyajikan tabel
confusion matrix yang dihasilkan dari
proses klasifikasi. Dari 20 data uji, terdapat
2 data yang terjadi kesalahan pembacaan.

precision recall fl-score support

Adiktif 1.00 0.87 0.93 15
Normal 0.71 1.00 0.83
accuracy 0.9 20
macro avg 0.26 .93 0.38 0
weighted avg e.53 2.90 0.52 20

Gambar 5. Nilai akurasi, precision, recall,
dan f1-score

Pada gambar 5 menyajikan tabel
classification report yang memuat nilai
akurasi, precision, recall, dan f1-score.

2. Pembahasan
Classification ~ repot memberikan
gambaran yang jelas tentang performa
model klasifikasi yang digunakan. Berikut
analisis setiap metrik.
1) Precision (Adiktif: 1.00, Normal: 0.71)
Precision untuk kelas "Adiktif" adalah
sempumna (1.00), yang berarti semua
prediksi untuk kelas ini benar. Namun,
precision untuk kelas "Normal" hanya 0.71,
menunjukkan bahwa ada beberapa prediksi
yang salah untuk kelas ini (sekitar 29% dari
prediksi "Normal" salah).
2) Recall (Adiktif: 0.87, Normal: 1.00)
Recall untuk kelas "Adiktif" adalah
087, yang berarti model berhasil
mengidentifikasi 87% dari semua contoh
"Adiktif* yang sebenamya Sebaliknya,
recall untuk kelas "Normal" adalah
sempurna (1.00), menunjukkan bahwa
semua  contoh  "Normal"  berhasil
diidentifikasi oleh model.
3) Fl-Score (Adiktif: 0.93, Normal: 0.83)
Fl-score menggabungkan precision
dan recall menjadi satu metrik, dan untuk
kelas "Adiktif", F1-score yang tinggi (0.93)
menunjukkan keseimbangan yang baik
antara precision dan recall. Untuk kelas
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"Normal", Fl-score adalah
menunjukkan bahwa mes
tinggl, precision yang |
mempengaruhi skor keseluruhan.

4) Support (Adiktif: 15, Normal: 5)

Support menunjukkan jumlah contoh
dalam dataset untuk setiap kelas. Dalam hal
ini, ada lebih banyak contoh untuk kelas
"Adiktif* (15) dibandingkan dengan kelas
"Normal" (5). Ini bisa mempengaruhi
metrik lainnya, terutama precision dan
recall.

5) Akurasi (Akurasi Total: 0.90)

Akurasi  keseluruhan model adalah
90%, yang menunjukkan bahwa model ini
secara umum bekerja dengan baik dalam
mengklasifikasikan data.

6) Rata-rata Makro dan Tertimbang
a) Macro Avg (precision: 0.86, recall:
0.93, f1-score: 0.88)
b) Weighted Avg (precision: 0.93,
recall: 0.90, f1-score: 0.90)

Rata-rata makro menghitung metrik
tanpa mempertimbangkan jumlah contoh di
setiap kelas, sedangkan rata-rata tertimbang
mempertimbangkan support dari masing-
masing  kelas. Rata-rata ~ makro
menunjukkan performa keseluruhan model
dengan memperhitungkan kedua kelas
secara seimbang, sedangkan rata-rata
tertimbang memberikan gambaran performa
model berdasarkan distribusi data.

Model klasifikasi im menunjukkan
performa yang baik secara keseluruhan
dengan akurasi tinggi (90%). Namun,
terdapat  ketidak  seimbangan  dalam
precision antara dua kelas, di mana
"Adiktif" memiliki precision sempuma
tetapi "Normal" kurang optimal.

IV. KESIMPULAN

Berdasarkan  hasil  yang  sudah
didapatkan dari penlitian, dapat ditarik
kesimpulan bahwa dalam Klasifikasi
tingkat kecanduan smartphone pada
mahasiswa  Uniersitas  Bina  Insan

ESCAF *42024
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menggunakna  algoritma  knn,  dapat
dibuktikan ~ dalam  pengolahan  data
menunjukan tingkat akurasi 90% di peroleh
dengan nilai K=5 dan nilai K yang terbaik
K=8. Dani 100 responden yang mana
terdapat kelas adiktif 59 dan normal 41.
Kemudian untuk hasil confusion matrix
report dari hasil akurasi 90%, presisi
(adiktif 100%, normal 71%), recall (adiktif
87%, normal 100%), dan fl-score (adiktif
93%, normal 83%).

V. SARAN

Berdasarkan kesimpulan dari hasil
analisis sebelumnya, beberapa saran yang
dapat diberikan adalah:

(1) Perlu Dilakukan Evaluasi Lebih
Lanjut: Meskipun model memiliki
kinerja  yang  bakk  secara
keseluruhan,  perlu  dilakukan
evaluasi lebth lanjut terutama
terkait dengan kelas yang memiliki
recall lebih rendah (dalam hal ini
kelas "Adiktif"). Langkah-langkah
evaluasi tambahan seperti
penambahan data latih untuk kelas
minoritas atau menggunakan teknik
sampling yang seimbang dapat
membantu meningkatkan kinerja
model untuk kelas-kelas yang
kurang representatif

(2) Analisis Lebith Lanjut terhadap
Fitur: Penting untuk melakukan
analisis lebih lanjut terhadap fitur-
fitur yang digunakan dalam model.
Memahami fitur-fitur mana yang
memiliki dampak paling signifikan
dalam membuat prediksi dapat
membantu  dalam  peningkatan
kinerja model. Selain itu, eksplorasi
terhadap fitur-fitur baru atau
transformasi fitur juga bisa menjadi
pertimbangan.

(3) Perluasan Data Uji: Perluasan data
wji dapat memberikan gambaran
yang lebih komprehensif tentang
kinerja model. Menggunakan lebih
banyak sampel uji, terutama dari
kelas minoritas, dapat membantu
dalam menguji generalisasi model
secara lebih baik.
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(4) Pemantauan
Kinerja model per
secara terus-menerus,

digunakan. Hal ini penting untuk
memastikan bahwa model tetap
relevan dan dapat di andalkan
dalam mengambil ke putusan.

(5) Dan untuk meningkatkan hasil pada
penelitian ~ selanjutnya diharpakan
bisa  lebih  maksimal, dan
pengambilan sampenya diharapkan
lebih banyak lagi, Untuk peneliti
selanjutnya di sarankan
menggunakan metode klasifikasi
lain, penerapan algoritma K-
Nearest Neighbors di python perlu
dilakukan ~perbandingan dengan
algortma lainya

VI. DAFTAR PUSTAKA

Amalya, 1. D. (2020). The Relationship
Between Smartphone Addiction and
Loneliness ~ Among ~ Students :
Hubungan  antara  Kecanduan
Smartphone dengan Rasa Kesepian di
Kalangan Mahasiswa. 8, 4-9.

Aulyah, I, & Isrofin, B. (2021). Hubungan
Harga Diri dan Fear of Missing Out
dengan  Smartphone  Addiction
Mahasiswa  Universitas ~ Negeri
Semarang. Indonesian Journal of
Counseling and Development, 2(2),
132-142.
https://doi.org/10.32939/jocd.v212.59
6

Baharuddn, M. M, Azs, H, &
Hasanuddin, T. (2019). Analisis
Performa Metode K-Nearest Neighbor
Untuk Identifikasi Jenis Kaca. ILKOM
Jurnal ~ Tlmiah, 11(3), 269-274.
https://doi.org/10.33096/ilkom.v11i3.
489.269-274

Info databoks. (2024). durasi penggunaan
ponsel di indonesia  cenderung
meningkat semenjak pandemi 2024
https://databoks katadata.co.id/teknolo
gitelekomunikasy/statistik/147c4723cl
d145f/durasi-penggunaan-ponsel-di-
indonesia-cenderung-meningkat-
semenjak-pandemi

¢ ISSN: 3021-8594

Mawarpury, M.-, Maulina, S., Faradina, S.,
& Afriani, A. (2020). Kecenderungan
Adiksi Smartphone Ditinjau Dan
Jenis  Kelamin ~ Dan  Usia.
Psikoislamedia : ~ Jurnal ~ Psikologi,
5(), 24,
https://doi.org/10.22373/psikoislamedi
av5il.6252

Smartphone, K., Dari, D., Diri, K., Mulyati,
T, & Nrh, F. (2018). JENIS
KELAMIN PADA  SISWA  SMA
MARDISISWA  SEMARANG  survei
APJII ( Asosiasi Penyelenggara Jasa
Internet  Indonesia ) menunjukan
pertumbuhan media lainnya . Hal ini
didukung oleh survei Indonesian
Digital Association ( IDA ) yang.
7(Nomor 4), 152-161.

Suwandi, E., Imansyah, F. H., & Dasril, H.
(2018). Analisis Tingkat Kepuasan
Menggunakan Skala Likert pada
Layanan Speedy yang Bermigrasi ke
Indihome. Jurnal Teknik Elektro, 11.

Ulya, S. F, Sukestiyamo, Y., &
Hendikawati, P. (2018). Random
Sampling  Confidence  Interval.
UNNES Journal of Mathematics, 7(1),
108-119.

Universitas Bina Insan Lubuklinggau

74



=
=

L 9

75

Protected by RDE AntizCORYETEE....
rade tp Pro Versidh IV ERBIONA $h @VWBEBAnANSAN

Jalan Jenval Besar MM, Soeharto KM, 13 Kel, Lubuk Kupang Kec. Lubuslinggau Selatan | Kots Lubukinggau Provisl Sumaters Selatan

FOR N PENJILIDAN SKRIPSI

Nama liyah Azizah

NIM 2030005

Konsentrasi lerprice system

Program Studi stem Informasi

Judul : Klasitikasi Tingkat Kecanduan Smartphone Pada

Mahasiswa Universitas Bina Insan Menggunakan
Algoritma K-Nearest Neighbor

Dosen Pembimbing I . Elmayati, MKom
Dosen Pembimbing 1T + Joni Karman, M Kom
Tanggal Ujian Skripsi i 24 janvan 2025
Point Check :

1._SAMPUL SRRIPSI
2. HALAMAN JUDUL SKRIPST
3_HALAMAN PENGESAHAN PEMBIMBING SKRIPSI
4. HALAMAN PENGESAHAN KOMIST PENGUTT SKRIPSI
§_SURAT PERNYATAAN
6. ABSTRAK (BAHASA INDONESIA)
7,
8
9

._ABSTRACT (BARASA INGGRIS)
. MOTTO DAN HALAMAN PERS| HAN
. KATA PENGANTAR

10. DAFTARISI

11. DAFTAR TABEL

12. DAFTAR GAMBAR

13. DAFTAR LAMPIRAN

14. DAFTAR RIWAYAT HIDUP

15. ISISKRIPST (BABI S/D BAB V)

16. DAFTAR PUSTARA

17. LAMPIRAN - LAMPIRAN
»  SK. PEMBIMBING DAN PENGUJT (PROPOSAL, HASIL, SKRIPST)

»  SURAT KETERANGAN TELAH MELAKSANAKAN RISET
»  FORMULIR PERBAIKAN UJIAN SKRIPST

» FORMULIR PERBAIKAN SEMINAR PROPOSAL

»

»

FORMULIR BIMBINGAN SKRIPSI

FORMULIR BIMBINGAN PROPOSAL

PLAGIARISM SCAN REPORT (TURNITIN)

JURNAL (TEMPLATE ADA DI LPPM)

LISTING PROGRAM/HASIL WAWANCARA/KUTSIONER DIGUNAKAN
LAIN-LAIN YANG DIPERLUKAN

SIS ISE TR < NN e <

v vl vl v

Dengan  ini  dinyatakan  layak  untuk  di  jilid  sesuai  dengan
format yang berlaku dilingkungan Program Studi Sistem Informasi Universitas Bina
Insan Lubuklinggau.

0733-4553932 (Rektorat U
"* 0733-3280300 Bina Insan)
0733-3280200 (Pascasarja

niversitas " 0812-1826-6228  (Marketing UNIVBI)
. 0852-3151-5800 (Admin UNIVBI)

) ’Mmln@univblnalnsan.ac.ld ac.id - pasca ac.id




