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RACT

Social media users X can cur send a text message with a maximum
limit of 280 characters per
accounts a maximum limit of 25,000 characters per tweet and can send a picture
and video message, the message is commonly known as a tweet. Sentiment
analysis is part of opinion mining, quoting from the Great Dictionary of
Indonesian (KBBI), sentiment is "an opinion or view that is based on an
exaggerated feeling of something (contrary to the consideration of the mind)". In
this study, the author made a sentiment analysis test of tweet in Indonesian using
the Naive bayes method, the model used is Multinomial Naive bayes, this study
produced an accuracy value of 73% with the Multinomial Naive bayes method
from 90% of the training data to 10% of the test data, from the accuracy value
obtained by Multinomial Naive bayes the best results were obtained using the
Multinomial Naive bayes model.

regular accounts and for subscription

Keywords : Naive bayes, X, classification
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RAK

Pengguna sosial media X saat ini hanya dapat mengirim sebuah pesan text dengan
batas maksimal 280 karakter per tweet untuk akun biasa dan untuk akun
berlangganan batas maksimal 25.000 karakter per tweet dan dapat mengirimkan
sebuah pesan gambar dan video, pesan tersebut biasa dikenal dengan tweet.
Sentiment analysis merupakan bagian dari opinion mining, mengutip dari Kamus
Besar Bahasa Indonesia (KBBI), sentiment adalah “pendapat atau pandangan yang
didasarkan pada perasaan yang berlebih-lebihan terhadap sesuatu (bertentangan
dengan pertimbangan pikiran)”. Pada penelitian ini penulis membuat suatu
pengujian sentiment analysis tweet berbahasa Indonesia menggunakan metode
Naive bayes, model yang dipakai yaitu Multinomial Naive bayes, penelitian ini
menghasilkan nilai akurasi 73% dengan metode Multinomial Naive bayes dari
90% data latih 10% data uji, dari nilai akurasi yang didapat Multinomial Naive
bayes didapat hasil terbaik menggunakan model Multinomial Naive bayes.

Kata Kunci : Naive bayes, X, klasifikasi
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BAB1

ULUAN

1.1 Latar Belakang Penelitian

Di era teknologi ini, media sosial merupakan salah satu media
berkomunikasi untuk berekspresi, berpendapat, dan mencari berbagai
informasi. Salah satu media sosial yang saat ini populer di masyarakat
khususnya di Indonesia adalah twitter. Twitter yang berganti nama menjadi X
adalah salah satu media dimana pengguna dapat mencari dan membahas isu-isu
yang terkini. Di Indonesia masih cukup tinggi, mencapai 24 juta pengguna.
Dalam peringkat dunia, Indonesia menempati peringkat kelima pengguna
Twitter terbanyak di dunia. Sementara itu, pengguna Twitter di dunia
mengalami penurunan. Pada tahun 2023, jumlah pengguna Twitter di dunia ada
sebanyak 353.90 juta pengguna, turun 3,93 persen dari tahun 2022 [1].

Pengguna Twitter saat ini hanya dapat mengirim sebuah pesan text
dengan batas maksimal 280 karakter untuk akun biasa atau gratis dan akun
berlangganan atau premium maksimal 250.000 karakter per tweet dapat
mengirimkan sebuah pesan gambar dan vidio, pesan tersebut biasa dikenal
dengan tweet [2]. Media sosial x menjadi sarana untuk mencurahkan ekpresi
dan apresiasi terhadap sesuatu secara online sebagai tanda dari kemajuan
teknologi dan kemudahan penggunaan internet [3]. Seperti isu di tengah
kehebohan pemilihan presiden 2024, banyak masyarakat pengguna Twitter
yang turut serta mengunggah pesan pendek sebagai bentuk dukungan kepada

calon-calon presiden atau sebagai ekspresi kekecewaan terhadap dinamika
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politik. Seiring dengan pesan-pesan positif, tidak jarang juga terdapat pesan-

pesan bernarasi miring y. erminkan ketidakpuasan selama masa

kampanye. Contohnya has tengah menjadi tren di Twitter adalah
"#pilpres2024".

Sentimentt analysis merupakan bagian dari opinion mining, mengutip
dari Kamus Besar Bahasa Indonesia (KBBI), sentimentt adalah “pendapat atau
pandangan yang didasarkan pada perasaan yang berlebih-lebihan terhadap
sesuatu (bertentangan dengan pertimbangan pikiran)”. Sentimentt analysis
digunakan untuk melihat pendapat terhadap sebuah masalah atau dapat juga
digunakan untuk identifikasi kecenderungan hal di pasar [4].

Dalam penelitian ini dibutuhkan metode klasifikasi sentiment untuk
menentukan sentiment dari sebuah tweet. Metode Naive Bayes merupakan
metode klasifikasi data dengan menggunakan metode machine learning dalam
analisis data. Pada penelitian ini metode tersebut penulis gunakan untuk
mencari nilai akurasi terbaik yang dihasilkan.

Penelitian ini penulis mencoba memanfaatkan media sosial yaitu X
untuk menganalysis tweet berbahasa Indonesia yang membahas sebuah isu
tentang pemilihan presiden 2024. Opini melalui tweet inilah yang dapat
dimanfaatkan untuk menganalysis bagaimana sentimentt yang dimunculkan
pada pengguna dalam menanggapi isu tentang pemilihan presiden di Indonesia.
Pesan yang menjadi sumber data yaitu adalah pesan mengenai isu tentang
pemilihan presiden 2024. Pada penelitian ini proses pengumpulan data

dilakukan menggunakan sebuah teknik Crawling untuk memperoleh pesan-
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pesan tersebut dari Twitter. Tahap selanjutnya pesan yang sudah dikumpulkan

akan memasuki tahap prep Tahap preprocessing ini bertujuan untuk

mempersiapkan pesan agar nalysis dengan menggunakan algoritma

Naive Bayes.

1.2 Identifikasi Masalah

Berdasarkan dari uraian latar belakang diatas, maka identifikasi masalah dari

penelitian ini yaitu:

a. Batasan rate limit saat melakukan crawling data dari X. Sekitar 800
tweet yang dapat diakses dalam jangka tertentu akan terjadi error dan
diharuskan menunggu selama 5-15 menit sebelum mereka dapat
melanjutkan pengambilan data

b. Data noisy atau berantakan, termasuk teks yang ambigu, tidak jelas atau

bahasa yang tidak baku

1.3 Rumusan Masalah

Perumusan masalah dalam penelitian ini yaitu:

a. Bagaimana cara mengumpulkan pesan tweet berbahasa Indonesia
mengenai isu pemilihan presiden tahun 2024 ?

b. Berapakah akurasi learning rate yang dapat dari hasil implementasi

algoritma Naive bayes ?

1.4 Batasan Masalah

Adapun Batasan pada penelitian ini adalah:
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a. Tweetl yang digunakan hanya berbahasa Indonesia, dan mengenai isu

pemilihan presiden tah

b. Bahasa pemograman ya kan adalah bahasa Python.

c. Dataset yang digunakan hasil dari Crawling menggunakan auth token
sosial media X dengan “#pilpres” dan “#pilpres2024”.

d. Metode yang digunakan untuk pengolahan data adalah cleansing, case
folding, stopwords, Tokenizing, normalisasi, translate to english,

stemming.

e. Algoritma yang digunakan Naive Bayes.

1.5 Tujuan dan Manfaat Penelitian

1.5.1 Tujuan Penelitian
1. Untuk identifikasi tweet negative, netral dan positif,
berbahasa Indonesia dan menerapkan algoritma Naive Bayes.
2. Untuk mengetahui kinerja algoritma Naive Bayes dalam
mengidentifikasi tweet negative, positif, atau netral pada penelitian
ini.
3. Untuk merancang dan mengimplementasikan algoritma Naive Bayes

dalam teks mining .

1.5.2 Manfaat Penelitian
1. Dapat membantu menganalysis sentiment pada twitter dengan
menggunakan algoritma Naive Bayes Multinomial.

2. Dapat mengetahui akurasi klasifikasi algoritma Naive Bayes dalam
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melakukan analysis sentiment pada tweet.

3. Penelitian ini dapat

penelitian sejenis.

0 sebagai pembanding dalam penelitian-

1.6 Sistematika Penulisan

Dalam penulisan skripsi ini merupakan laporan dari hasil penelitian yang

telah dilakukan oleh penulis, terdiri dari lima bab, di mana setiap bab berisi

tentang:

BAB I

BAB II

BAB III

BAB IV

: PENDAHULUAN

Bab ini mencakup latar belakang, identifikasi masalah,
perumusan masalah, batasan masalah, tujuan penelitian,

manfaat penelitian, serta sistematika penulisan.

: KAJIAN PUSTAKA

Bab ini memaparkan prinsip dan konsep dasar yang
digunakan untuk menyelesaikan permasalahan penelitian.
Selain itu, bab ini juga mencakup tinjauan hasil penelitian

terdahulu yang relevan dengan penelitian ini.

: METODOLOGI PENELITIAN

Bab ini membahas mengenai metode penelitian, metode
pengumpulan data, metode analisis, lokasi dan waktu
penelitian, alat dan bahan yang digunakan, serta metode

pengujian dan pengolahan data.

: HASIL DAN PEMBAHASAN
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Bab ini menyajikan hasil penelitian sérta pembahasan

yang di ri penelitian yang telah dilaksanakan.

BAB V : KESIMPULAN DAN SARAN

Bab ini berisi tentang kesimpulan dari penelitian saran
atau masukan yang berguna untuk penelitian dimasa yang

akan datang.
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BAB 11

K USTAKA

2.1 Literatur
2.1.1 Analysis

Analisis adalah pengumpulan informasi serta teori tinjauan didapat dari
hasil memperoleh data dari berbagai macam sumber dokumen seperti jurnal,
buku, serta artikel yang meliputi sumber dari riset para pakar. Riset dokumen
merupakan  tipe  pengumpulan  informasi dengan mempelajari
berbagai  macam peneliti mengumpulkan informasi dengan menganalisis
berbagai macam teori dari berbagai sumber riset, setelah itu peneliti
menganalisis kembali informasi yang diperoleh [5].

2.1.2 Analysis Sentiment

analisis sentimen adalah riset komputasional dari opini, sentiment dan
emosi yang diekspresikan secara tekstual dilakukan untuk melihat pendapat
terhadap sebuah masalah, atau untuk identifikasi kecenderungan hal di pasar
[6]. Sentimen Analisis juga bisa digunakan untuk melihat pasar bisnis di
mana perusahaan ataupun perorangan ingin memperoleh opini publik untuk
mengetahui mitra, hingga produk maka tidak perlu menggunakan biaya yang
mahal dalam melakukan survei.

2.1.3 Klasifikasi

Klasifikasi adalah salah satu teknik pada data mining yang memetakan

data ke dalam kelompok atau kelas yang telah ditentukan. Klasifikasi

merupakan metode supervised learning yang membutuhkan data training
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berlabel untuk menghasilkan sebuah aturan yang mengklasifikasikan data uji

ke dalam kelompok atau telah ditentukan [7]. Beberapa teknik

klasifikasi yang diguna 1 decision tree, rule based classifier,
neural network, support machine dan naive bayes classifier Setiap teknik
menggunakan algoritme pembelajaran untuk mengidentifikasi model yang

memberikan hubungan yang paling sesuai antara himpunan atribut dan

label kelas dari data input [8].

2.1.4 Naive Bayes

Pengklasifikasi bayes merupakan salah satu pengklasifikasi statistik, di
mana pengklasifikasi ini dapat memprediksi probabilitas keanggotaan kelas
suatu data tuple yang akan masuk ke dalam kelas tertentu, sesuai dengan
perhitungan probabilitas. Pengklasifikasi Bayes didasari oleh teorema bayes
yang ditemukan oleh Thomas Bayes pada abad ke-18. Dalam studi
pembandingan algoritma klasifikasi telah ditemukan simple bayesian atau
yang biasa dikenal dengan Naive Bayes classifier. Naive Bayes classifier
menunjukkan akurasi dan kecepatan yang tinggi bila diterapkan pada
database yang besar [9]. Metode ini sering digunakan dalam menyelesaikan
masalah dalam bidang mesin pembelajaran karena metode ini dikenal
memiliki tingkat akurasi yang tinggi dengan perhitungan sederhana [10].

Berikut adalah rumusnya .

P(Y|Xy)
LP(Y|Xy)

Bahwa peluang masuknya sampel dengan karakterisitik tertentu yang terdapat

P(Xy|Y) =

di Posterior (C) dapat dihitung dalam keadaan prior(Probabilitas Y dalam X
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dibagi dengan jumlah dari semua probabilitas Y didalam X;). Pada penelitian

ini penulis melakukan kl eks menggunakan Naive bayes, seperti

yang dilakuan pada persa 5 dibawah ini
CountTerms(vl,docsv(c))

P(VllC =c)= AllTerms(docs(c))

Pada penelitian ini vl digunakan sebagai variable untuk menampung satu
kata dalam tweet, sedangkan CountTerms (vl, docsv(c)) merujuk kepada
jumlah kata yang berlabel ¢ (“positif” atau “negatif’). Untuk
AllTerms(docs(c)) merujuk pada jumlah semua kata yang berlabel ¢ yang

terdapat pada dataset.

2.1.5 Multinomial Naive Bayes

Algoritma Multinomial Naive Bayes merupakan salah satu metode
pembelajaran probabilistik didasarkan pada teorema Bayes yang digunakan
dalam Natural Language Processing (NLP). Algoritma ini bekerja pada
konsep term frequency yang berarti berapa kali kata tersebut muncul dalam
sebuah dokumen. Model ini menjelaskan dua fakta yaitu apakah kata tersebut
muncul dalam sebuah dokumen atau tidak serta frekuensinya kemunculan

dalam dokumen. Multinomial Naive Bayes dapat diformulasikan [11], rumus
| P(pIn) < P(p) Ili<kena P(tx|p)

Dimana P ( tk | p ): probabilitas munculnya dokumen text (tk), n adalah
jumlah dokumen dan p adalah polaritas. Menghitung polaritasnya atau

dokumen yang mempunyai kemiripan dirumuskan sebagai berikut, rumus 2.
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P(fklp) - count(tk[iﬂ)%-l

count(tp)+

Dimana (tk | p) adalah j uncul di dokumen text yang memiliki
polaritas p dan jumlah (tp) berarti jumlah token yang ada di artikel berita

dengan polaritas p.

2.1.6 Sosial Media

Media sosial dapat diartikan sebagai alat komunikasi dimana
menggunakan media daring yang penggunanya dapat dengan mudah untuk
berbagi, membuat, dan berpartisipasi terhadap isinya. media sosial juga
merupakan tempat dimana media berfokus pada eksistensi penggunanya.
Media sosial adalah istilah yang sering digunakan untuk merujuk pada bentuk
media baru yang melibatkan partisipasi interaktif. Dengan munculnya
teknologi digital dan seluler, interaksi dalam skala besar menjadi lebih mudah
bagi individu daripada sebelumnya; dan dengan demikian, era media baru
lahir di mana interaktivitas ditempatkan di pusat fungsi media baru. Satu
individu sekarang dapat berbicara kepada banyak orang, dan umpan balik

instan adalah suatu kemungkinan [12].

2.1.7 Data Mining

Data mining adalah suatu proses penambangan informasi penting dari
suatu data. Informasi penting ini didapat dari suatu proses yang amat rumit
seperti menggunakan artificial intelligence, teknik statistik, ilmu matematika,

machine learning, dan lain sebagainya. Teknik-teknik rumit tersebut nantinya



11

Protected by PDF Anti-Copy Free

(Upgrade to Pro Version to Remove the Watermark) )
akan mengidentifikasi dan mengekstraksi informasi yang bermanfaat dari

suatu database besar .Data lah menjadi disiplin ilmu yang dibangun

dalam domain kecerdasan ), dan rekayasa pengetahuan (KE). Data
mining berakar pada machine learning dan statistika, tetapi merambah bidang

lain dalam ilmu komputer dan ilmu lainnya seperti biologi, lingkungan,

finansial, jaringan dan sebagainya [13].

2.1.8 Text Mining

Text mining adalah proses mengeksplorasi dan menganalisis sejumlah
besar data teks tidak terstruktur dengan bantuan perangkat lunak yang
dapat mengidentifikasi konsep, pola, topik, kata kunci, dan atribut lain
dalam data. Ini juga dikenal sebagai analitik teks, meskipun beberapa
orang membedakan antara kedua istilah tersebut dalam pandangan ini,
analitik teks mengacu pada aplikasi yang menggunakan teknik Text
mininguntuk memberi peringkat kumpulan data. Berkat pengembangan
platform data besar dan algoritme pembelajaran mendalam yang dapat
menganalisis sejumlah besar data tidak terstruktur, Text mining menjadi
lebih praktis bagi ilmuwan data dan pengguna lain. Menambang dan
menganalisis teks membantu organisasi menemukan wawasan bisnis yang
berpotensi  berharga  dalam  dokumen perusahaan, email pelanggan,
log pusat panggilan, komentar survei kata demi kata, posting jejaring
sosial, catatan medis, dansumber data berbasis teks lainnya. Kemampuan

Text mining juga semakin dibangun ke dalam chatbot Al dan agen virtual,
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yang digunakan perusahaan untuk memberikan respons otomatis kepada

pelanggan sebagai bagia perasi  pemasaran,  penjualan, dan

layanan pelanggan mereka

2.1.9 Confusion Matrix

Confusion Matrix merupakan salah satu metode klasik yang digunakan
untuk mengukur performa algoritma dalam pembelajaran mesin yang diawasi.
Ini adalah alat yang sangat berguna dalam menganalisis sejauh mana
algoritma mampu mengklasifikasikan data ke dalam kelas-kelas yang
berbeda. Yang menarik adalah bahwa Confusion Matrix dapat digunakan
dengan berbagai jenis algoritma klasifikasi tanpa bergantung pada algoritma
spesifik mana yang digunakan. Pentingnya Confusion Matrix dalam konteks
pembelajaran mesin tidak dapat diabaikan. Dengan bantuan matriks ini, kita
dapat memahami sejauh mana model kita benar atau salah dalam
memprediksi kelas data. Ini memberikan wawasan yang berharga dalam
mengukur akurasi, presisi, recall, dan sejumlah metrik evaluasi lainnya yang
penting dalam mengevaluasi performa model pembelajaran mesin. Dengan
demikian, Confusion Matrix merupakan salah satu elemen kunci dalam alat

evaluasi dan pengambilan keputusan di dunia pembelajaran mesin [15].
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2.1.10 Python

Bahasa pemrograman ng lahir dari tangan kreatif Guido van

Rossum pada tahun 19 hting Mathematisch Centrum (CWI),
Amsterdam, adalah suatu perwujudan cemerlang dalam dunia pemrograman.

Berawal sebagai kelanjutan dari bahasa pemrograman ABC, Python telah

mengukir namanya dalam sejarah teknologi dengan prestasi yang luar biasa.

Python, sebuah bahasa yang serbaguna, telah memenangkan hati para
pengembang di seluruh dunia. Digunakan dalam berbagai bidang seperti
pembuatan program berbasis antarmuka pengguna grafis (GUI) yang elegan,
pengembangan aplikasi mobile yang inovatif, perangkat internet of things
(IoT) yang canggih, serta banyak lagi aplikasi yang beragam. Dengan
kelebihan dalam fleksibilitas dan kejelasan sintaksnya, Python telah

membuktikan dirinya sebagai pilihan utama bagi banyak pengembang.

Salah satu keunggulan utama Python adalah kemampuannya untuk
mengeksekusi instruksi secara langsung dengan pendekatan berorientasi
objek (Objek Oriented Programming). Bahasa ini memungkinkan
pengembang untuk mengorganisir kode mereka dengan cara yang intuitif,
mempermudah pemahaman dan perawatan program yang kompleks. Selain
itu, Python mengadopsi semantik dinamis yang membantu meningkatkan
keterbacaan syntax, sehingga kode Python cenderung lebih mudah dimengerti

dan dipelajari oleh pengembang baru. Dengan sejarah perkembangannya yang
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cemerlang, Python tidak hanya menjadi alat yang kuat dan efisien dalam

dunia pemrograman, teta imbol keragaman dan inovasi di ranah

teknologi.

Gambar 2. 1 Python

2.2 Penelitian Relavan

Acuan atau landasan teori yang dilakukan peneliti terdahulu
merupakan hal yang sangat dibutuhkan oleh peneliti. Acuan yang dibutuhkan
oleh peneliti. Acuan yang dibutuhkan oleh peneliti haruslah bersifat relavan
dengan permasalahan yang akan dibahas pada penelitian kali ini. Acuan
tersebut berupa jurnal-jurnal yang ada di internet maupun hasil karya tulis
ilmiah/proposal skripsi yang ditemukan di perpustakaan kampus Universitas
Bina Insan Lubuklinggau. Berikut penelitian menjabarkan hasil penelitian

relevan yang digunakan pada proses penelitian ini.



Tabel 2. 1 Penelitian Relavan
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No  Author Judul Metode Hasil Penelitian

1. Chely Analisis Sentimen Naive Hasil akurasi menggunakan
Aulia Komentar Bayes  algoritma naive bayes classifier
Misrun, Youtube Classifi sebesar 78% yang didapat
Elin Terhadap  Anies er dengan menggunakan
Haerani, Baswedan perbandingan 10% data ujiserta
M.Fikry, Sebagai Calon 90% data latih.

Elvia Presiden 2024
Budianita
(2023)

2. Ike Algoritma Naive Naive Hasil pengujian dengan akurasi
Verawati,  Bayes Classifier Bayes diperoleh  classifier  Naive
Bagas SA Untuk  Analisis Classifi Bayes 83.70% dari
(2022) Sentiment er perbandingan data 70:30 untuk

Pengguna Twitter pelatihan dan pengujian
Terhadap
Provider By.u

3. Syahril Analisis Sentimen Naive  hasil akurasi yang didapat
PDhY;]’DiS’hOfa Relokasi Ibukota Bayes  dengan menggunakan metode
Fitri Nusantara dan algoritma Naive Bayes sebesar
1(\;1(1)r2a§))r iani Menggunakan KNN 82.27%, Kinerja metode KNN

Algoritma Naive 88,12%
Bayes dan KNN

4. Salim Analisis Sentimen  Naive  Hasilnya menunjukkan bahwa
Puad, Masyarakat Pada Bayes model dengan pembagian data
Garno, Twitter Terhadap 90:10 memiliki akurasi

Agus

Pemilihan Umum

tertinggi. Selain menggunakan
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matrix, juga dilakuk

(2023) Menggunak an
Algoritma pengujian menggunakan grafik
Bayes ROC yang menghasilkan nilai
AUC tertinggi pada model
dengan pembagian data
90:10, dengan nilai 0,71 yang
menunjukkan bahwa model ini
memiliki kualitas klasifikasi
yang baik.
Anggi Sentimen Analisis Naive Akurasi yang dihasilkan dari
Riantika Terhadap Puan Bayes  penelitian ini adalah Naive
Dewi, Sri,  Maharani Sebagai Dan Bayes 70.50% dan AdaBoost
Fakhrezi, Kandidat Calon ADAB 68.40%.
Awang, Presiden 2024 OOST
Helmi, Berdasarkan
Dedi Opini
(2023) Twitter
Menggunakan
Metode

Naive Bayes Dan
ADABOOST
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2.3 Kerangka Berpikir
Adapun Kerangka berf] Analysis Sentiment terhadap pemilihan

presiden tahun 2024 di sosial media X menggunakan metode naive bayes.

Preprotessing

v

Cleansing | Case Folding Tokenizing —»{ Stopwords » Normalisasi » Translate » Stemming

Pembagian Data

Data Latih Data UjiTes

Y
Analisis dan Hasil

Pemodelan Klasifikasi Naive Bayes

Pengujian

Prediksi
Sentimen/Akurasi

Gambar 2. 2 Kerangka Berfikir



Kerangka berfikir pada gambar

a.
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ijjelaskan sebagai berikut :
Identifikasi masalah
Tahap dimana masalah atau isu penelitian di identifikasi, beserta konteks dan
relevansinya

Penentuan Tujuan

Tujuan atau arah yang ingin dicapai dalam penelitian ini, membantu fokus
dan memberikan arah pada penelitian.

Studi Pustaka

Pengumpulan teori-teori yang berkaitan dengan penulis sebagai bahan untuk
melengkapi penelitian

Pengumpulan data

Pengumpulan data tweet dari Twitter atau Crawling data menggunakan
bahasa pemograman python dan auth token pada akun Twitter

Preprocessing

Pemrosesan data atau membersihkan data dari elemen yang tidak diperlukan
dengan tujuan agar klasifikasi algoritma lebih optimal

Pembagian data

Data terdiri dari data training data testing, dan data validation digunakan
untuk membentuk model classifier

Analisis dan Hasil

Terdapat pengklasifikasi untuk menguji model Multinomial Naive bayes
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h. Prediksi atau Akurasi

Akurasi dari penelitian te igan klasifikasi naive bayes dilihat dari

nilai Precission, Recall, Confusion Matrix, f1-Score, Accuracy.



Protected by PDF Anti-Copy Free

(Upgrade to Pro Version to Remove the Watermark)

20



3.1

3.2

Protected by PDF Anti-Copy Free

(Upgrade to Pro Version to Remove the Watermark)
BAB III

METO PENELITIAN

Metode Penelitian

Jenis penelitian yang digunakan adalah penelitian kuantitatif metode
penelitian yang lebih menuju kepada pada aspek pengukuran secara objektif
terhadap fenomena sosial. Untuk melakukan pengukuran, tiap-tiap fenomena
sosial dijabarkan dalam beberapa komponen masalah, variabel dan indikator.
Metode Pengumpulan Data

Pada penelitian ini melakukan pengumpulan data. Data yang digunakan
adalah data tweet dari X. Metode penarikan data dari X tersebut dinamakan
sebagai Crawling Data, dimana penulis memanfaatkan fasilitas auth token dari
akun X digunakan untuk mengambil data tweet dari sosial media X kemudian
data ini dikumpulkan kedalam sebuah file excel dan menjadi sebuah dataset.
Pada saat melakukan pengumpulan data tweet, peneliti menggunakan kata
kunci hastag pilpres yaitu #pilpres dan #pilpres2024. Kemudian proses
pengambilan data tweet diambil dari pengguna twitter yang sesuai dengan kata
kunci, selanjutnya data tweet tersebut dijadikan dataset dan disimpan dalam
file excel. Dalam penelitian ini penulis menggunakan beberapa metode,

Adapun metodenya yaitu sebagai berikut:

20
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3.2.1 Studi Pustaka

Pada tahap ini adalah p lakukan pengumpulan teori-teori yang

berkaitan dengan penulis ahan untuk melengkapi penelitian ini.
Sumber teori berasal dari buku referensi, hasil penelitian (jurnal dan skripsi)
dan artikel-artikel terkait. Selain itu peneliti juga mengunjungi beberapa situs-

situs yang terkait penelitian seperti machine learning beserta model-model

dari machine learning.

3.2.2 Data Primer

Data yang digunakan dalam penelitian ini merupakan data primer yang
diperoleh langsung dari tweet pengguna sosial media X untuk mendukung

analisis sentimen.

3.2.3 Crawling
Crawling data adalah tahap penelitian yang dimana digunakan untuk
mengumpulkan data dari suatu database. Pengumpulan data ini didapat dari
server twitter yang diunduh berupa user dari suatu database. Pengumpulan
data ini didapat dari server sosial media X yang diunduh berupa user dan

banyak tweet beserta atribut-atributnya. Dapat dilihat pada Gambar 3. 1.
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Consumer Acq
Acces Token,
Acces Secret

Sosial
Media X

Yy

auth_token 1

A 4

Crawling Data X

Gambar 3. 1 Desain Entity

Metode Analisa

Pada tahap ini, metode analisa yang digunakan dalam penelitian ini
adalah metode klasifikasi menggunakan Naive bayes. Analisis sentimen juga
digunakan untuk melakukan pelabelan data kedalam kelas sentimen positif,
netral dan negatif, selain itu model Multinomial Naive bayes digunakan untuk
melakukan prediksi, baik itu khusus klasifikasi maupun khusus regresi. Pada
penelitian ini penulis menggunakan satu nilai perbandingan dari data training

dan data festing, yaitu Data training 90% : 10% Data testing

Setelah itu metode Naive bayes akan melakukan pelatihan dengan cara
mendeteksi ciri-ciri data pada tiap kelas yang dibagi pada data training. Hasil

pelatihan metode Naive bayes kemudian di evaluasi menggunakan data testing.
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Evaluasi dilakukan dengan memanfaatkan pustaka yang mendukung metode

Naive bayes yaitu Confusi untuk mencari nilai accuracy, precision,

recall dan F1-score.

Tabel 3. 1 Analisa Data

Jumlah Data Data Training Data Testing

5776 Data 5198 Data 578 Data
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3.4 Tempat dan Waktu Penelitian

3.4.1 Tempat Penelitian

Penelitian ini dil platfrom Sosial Media X, dengan fokus

pada data publik yang terkait dengan pemilihan presiden tahun 2024.

3.4.2 Waktu Penelitian

Waktu penelitian dilakukan peneliti yaitu dimulai dari bulan Agustus

sampai bulan Desember 2024

Tabel 3. 2 Jadwal Penelitian

Jadwal Penelitian 2023-2024

Jenis Agt Sep Okt Nov Des Jan

Kegiatan
1 2 3 412 3 412 3 412 3 4123 412 3 4

Pengajuan
Judul

Analisa

Penulisan
Proposal
Bimbingan
Proposal
Seminar
Proposal
Revisi
Seminar
Penulisan
Skripsi
Bimbingan
Skripsi
Ujian
Skripsi
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3.5 Alat dan Bahan

3.5.1 Alat

Dalam melakukan istem, peneliti membutuhkan perangkat

utama dan perangkat tambahan untuk proses pembuatannya, baik dari segi
perangkat lunak maupun perangkat keras. Adapun perangkat tersebut

sebagai berikut :

1. Microsoft word 2021

2. Microsoft excel 2021

3. Draw.io

4. Python

5. Google colab

6. Jupyter notebook

<

. Visual Studio Code

o0

. Laptop Lenovo ideapad 3 slim Ryzen 3 5000 series

Ne)

. Mouse Logitech m170

10. HP Samsung M21

11. Keyboard Gamen Titan Elite
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3.5.2 Bahan

Berikut adalah g digunakan pada penelitian ini adalah

sebagai berikut :

1. Jurnal

2. Buku

3. Kertas A4
4. Printer

5. Data hasil yang diteliti
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3.6 Metode Pengujian dan Pengolahan Data

3.6.1 Metode Pengujian

Dalam peneli tode pengujian dilakukan menggunakan
algoritma Naive Bayes untuk menentukan sentiment tersebut berisi
positif atau negative untuk mendapatkan akurasinya dari confusion

matrix yang mempresentasikan hasil dari proses klasifikasi. Seperti yang

terlihat pada

Tabel 3. 3 Confusion Matrix

Class Positif Negatif Netral

Positif True Positif (TP) False Positif (FP) False Positif (FP)
Negatif  False Negatif (FN)  True Negatif (TN)  False Negatif (FN)

Netral False Negatif (FN) False Positif (FP) True Positif (TP)

1. Akurasi
Akurasi adalah Untuk mengukur sejauh mana nilai yang diharapkan
dan nilai aktual memiliki kemiripan satu sama lain [16]. Berikut adalah

rumus untuk mencari nilai akurasi :
TP + TN

TP+TN+FP+FN

Akurasi
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. Precision

Untuk mengevaluasi keakuratan atau presisi suatu model berdasarkan
prediksi positifnya. Presisi adalah metrik yang berguna saat model
memiliki tingkat Positif Palsu yang tinggi. Berikut adalah rumus untuk
mencari nilai precision :

TP

Precision =
FN+TP

. Recall

Untuk menilai berapa banyak nilai Positif Aktual yang telah dikenali
sebagai True Positif oleh model melalui pelabelan. Recall adalah metrik
yang digunakan saat terdapat tingkat False Negatif yang tinggi. Recall
menjadi metrik penting dalam menentukan model yang terbaik [16].

Berikut adalah rumus untuk mencari nilai Recall
TP

Recall FN+TP =

. Fl-score

Perbandingan antara presisi dan recall dapat diukur menggunakan F1-
score, yang merupakan perolehan hasil rata-rata tertimbang dari kedua
matrix. Fl-score memberikan gambaran keseluruhan tentang

keseimbangan antara presisi dan recall dalam penilaian kinerja model.

Precision x Recall
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erikut adalah rumus untuk Precision + Recall© mencari nilai

F1-score :

3.6.2 Pengolahan Data

Data set yang digunakan adalah dari hasil Crawling twitter tweet
harvest dengan auth token yang diambil dari akun X berdasarkan dari
#pilpres, dan #pilpres2024. Data ini diambil dari mulai dari tanggal 24

Maret 2024 yang dimana ramainya isu pemilihan presiden di Indonesia.

Data ini terdiri dari data training data testing, dan data
validation. Data training ini digunakan untuk membentuk model
classifier. Model classifier yang telah terbentuk atau telah dipelajari
oleh komputer digunakan untuk memprediksi data baru. Data festing
sendiri digunakan untuk mengukur keakuratan dalam mengklarifikasi
data. Data validation adalah data yang didapat dari data training untuk
digunakan dalam memvalidasi data ketika di klasifikasi. Data ini
terbagi menjadi 3 kelas yaitu, Negatif Netral dan Positif, Ada 1029
sampel untuk kelas Negatif dan 3062 sampel untuk kelas Positif dan
1685 sampel untuk kelas Netral. Total dari keseluruhan sampel adalah

5776 sampel.
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Distribusi Sentimen

Kategor
= Positif (53.0
mm Netral (29.
=N Negatif (17

Negatif

Positif

Netral

Gambar 3. 2 Diagram Dataset

Pada penelitian ini data yang berhasil didapatkan dari sosial media X
akan dilakukan labelling dan preprocessing. Adapun tahapan dalam

labelling dan preprocessing adalah sebagai berikut :

3.6.2.1 Labelling Data

Pada tahap labelling data dilakukan dengan cara melihat
tweet dari komentar pengguna akun X. Untuk melihat hasil
sentiment dari tweet dan komentar tersebut apakah positif atau

negatif bisa dilihat pada tabel 3. 4 Contoh Data Set

Tabel 3. 4 Contoh Data Set

Kategori Tweet

Negatif ya iyalah tiga kali pilpres kalah

mulu berarti ditolak alam semesta

Netral ketua umum partai golkar airlangga
hartarto  mengusulkan  gibran
rakabuming raka sebagai calon
wakil presiden cawapres prabowo

subianto untuk pemilihan presiden
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pilpres 2024
Positif biasalah drama akhir tahun apalagi
mendekati pilpres 2024 dukung
d yang pasti aja ganjar mahfud
3.6.2.2 Preprocessing

Preprocessing merupakan tahap yang penting pada text
mining, karena tahap preprocessing diperlukan untuk
memproses data yang dibutuhkan serta membersihkan data dari
elemen yang tidak diperlukan dengan tujuan ketika masuk pada
tahap klasifikasi dengan suatu algoritma lebih optimal dalam

penghitungannya [17].

a. Normalisasi
Normalisasi adalah proses membersihkan dan menyederhanakan
teks tweet agar lebih mudah diolah oleh model analisis sentimen
dan membuat teks menjadi lebih konsisten dan mudah diproses
oleh model. Contoh dari tahap Normalisasi dapat dilihat pada

gambar 3. 3.

wajib setiap hari makan indomie, kalo engga ga joss
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B

wajib setiap hari makan indomie, kalo tidak tidak jos

Gambar 3. 3 Tahap Normalisasi

b. Cleansing

Cleansing adalah tahapan dari preprcessing yang bertujuan untuk
membersihkan kata-kata yang diperlukan untuk mengurangi noise.
Kata-kata yang dihilangkan yaitu hastag (#), username (@), titik
(.), koma(,), dan tanda baca lainnya karena tidak memiliki
pengaruh apapun terhadap nilai sentiment. Jika terdapat angka,
maka akan dihilangkan. Selain itu, jika terdapat spasi lebih dari
satu, maka akan diganti menjadi satu spasi. Contoh dari tahap

cleansing dapat dilihat pada Gambar 3. 4.

@WawanlIndomieseleraku wajib setiap hari makan indomie,
kalo engga ga joss #wawanpelakor http://t.co/67saf3wwsf2

wajib setiap hari makan indomie, kalo engga ga joss

Gambar 3. 4 Tahap Cleansing
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c. Case Foldin

Case folding apan proses merubah semua huruf dalam
teks Kapital (uppercase) menjadi huruf kecil (lower case), Contoh

dari tahap case folding dapat dilihat pada Gambar 3. 5.

Wajib setiap hari makan Indomie, kalo engga ga joss

wajib setiap hari makan indomie, kalo engga ga joss

Gambar 3. 5 Tahap Case Folding

d. Stopwords

Stopwords adalah tahapan proses membuang kata-kata yang
terdapat pada list stopword. Prosesnya dapat dilihat pada Gambar

3.6.

Wajib setiap hari makan Indomie, kalo engga ga joss

wajib setiap hari makan indomie, kalo joss
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3. 6 Tahap Stopwords

e. Tokenizing

Tokenizing adalah proses dimana suatu kalimat dipisah-pisahkan
menjadi kata-kata tunggal. Pemisahan tersebut ditandai dengan
tanda pemisah yaitu spasi ataupun koma (,). Proses ini dapat dilihat

pada Gambar 3. 7.

wajib setiap hari makan Indomie kalo engga ga joss

wajib, setiap, hari, makan, indomie, kalo, engga, ga, joss

Gambar 3. 7 Tahap Tokenizing

f. Translate

Mengubah teks bahasa Indonesia ke english untuk analisis
sentiment dilakukan karena model machine learning lebih matang
dan memiliki ekosistem pendukung yang lebih luas . Proses ini

dapat dilihat pada Gambar 3. 8.

tolak hasil pilpres yang penuh curang
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reject t nt presidential election results

ambar 3. 8 Tahap Translate

g. Stemming

Snowball Stemmer adalah pustaka (library) dalam Python yang
digunakan untuk melakukan stemming. Stemming adalah proses
menghilangkan imbuhan (prefix, infix, suffix) pada kata untuk

mendapatkan bentuk dasar atau akar kata.

national team amin reelection wins

nation team amin reelect win

Gambar 3. 9 Tahap Stemming
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BAB IV

HASIL PENE DAN PEMBAHASAN

4.1 Gambaran Umum

4.1.1 Gambaran Umum Sentimen Pilpres Tahun 2024 Di Sosial Media X

Sosial Media X sebagai platform media sosial terkemuka saat ini menjadi
ruang diskusi bagi masyarakat dalam menyampaikan pendapat dan
pandangannya terkait isu-isu politik, termasuk Pemilihan Presiden tahun 2024.
Pengguna platform ini dapat berbagi opini, berdebat, dan berdiskusi secara
terbuka mengenai calon-calon presiden, program kerja yang ditawarkan,
hingga isu-isu yang menjadi sorotan publik. Dengan fitur interaksi seperti like,
retweet, dan komentar, Sosial Media X memfasilitasi berbagai opini yang dapat

bersifat positif dan negatif terhadap kandidat.

Komentar dan tanggapan masyarakat terkait Pemilihan Presiden 2024
menjadi sumber data yang kaya untuk memahami persepsi publik secara real-
time. Analisis sentimen terhadap opini-opini di Sosial Media X dapat
memberikan gambaran umum tentang bagaimana sikap masyarakat terhadap
masing-masing kandidat dan program kerja mereka. Selain itu, analisis ini juga
dapat membantu dalam mengidentifikasi isu-isu yang paling diperhatikan atau

kontroversial di tengah masyarakat.

Melalui pendekatan komputasional, analisis sentimen dilakukan untuk
mengklasifikasikan sentimen pengguna dalam kategori positif, netral dan
negatif. Dengan demikian, penelitian ini diharapkan mampu memberikan

wawasan yang lebih luas tentang persepsi masyarakat di Sosial Media X

36
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terhadap Pemilihan Presiden 2024, serta menjadi masukan bagi para calon dan

tim kampanye dalam mema publik dan merespons isu yang relevan.

4.2 Hasil

4.2.1 Pengumpulan Data
Pengumpulan data dilakukan dengan menggunakan Tweet Harvest yang

dibangun menggunakan bahasa pemograman Node.js. Tahapan awal dalam
pengumpulan data ini adalah melakukan instalasi Node.js di lingkungan
Google Collab dengan menginstall tweet harvest menggunakan perintah !npx --

yes tweet-harvest@2.6.1 -o. Setelah itu pengumpulan data dapat dilakukan
sesuai dengan jumlah yang dibutuhkan oleh peneliti. Berikut adalah codingan

yang penulis gunakan untuk Crawling data.

Gambar 4. 1 Crawling Data
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Pada Crawling data melalui source code tersebut berhasil mendapatkan

6000 data. Namun setela ocessing menjadi 5776 data. Data di

Crawling pada bulan Mare . data yang akan di preprocessing ada 3

kolom created_at, id_str, full_text, pada kolom full_text yang akan di

preprocessing.

created_at id_str
5998 Thu Mar 21 14:55:25 +@000 20824 1770826555867988368
5991 Thu Mar 21 14:55:21 +0000 20824 177082653921656837©
5992 Thu Mar 21 14:54:31 +8000 20824 1770826326812901544
5993 Thu Mar 21 14:53:36 +0@60 2024 17708260962268080865
5994 Thu Mar 21 14:52:37 +8@00 2824 1770825848750260787
5995 Thu Mar 21 14:52:37 +0080 20824 1770825847496176054
5996 Thu Mar 21 14:51:29 +0e00 2824 17708255650140©32735
5997 Thu Mar 21 14:50:44 +0000 2824 17708253764128608589
5998 Thu Mar 21 14:58:34 +0000 20824 1770825332423086094
5999 Thu Mar 21 14:49:36 +0000 2024 1770825088205516870

full_text
5990 Jumlah total suara yg milih di Pilpres ini @1
5991 (@ganjarpranowo Lha py sih, ikut pilpres modal
5992 selisih 5@ jt suara bgm mau membuktikannya bun...
5993 @CNNIndonesia Tapi ©1 yang biayain dana pilpre...
5994 NasDem Terima Hasil Pilpres 2024, Ini Kata Pen...
5995 Dari pilpres ini ada poin kalo keinginan terla...
5996 @CNNIndonesia 1 ambek 3 legowo ae angel Lek g...
5997 @alisyarief Kata Timnas AMIN minta Pilpres diu...
5998 @Bambangmulyonoo @adearmando6l tapi di pilpres...
5999 Instagram dipenuhi foto orang2 yang pose denga...

Gambar 4. 2 Hasil pengumpulan data

4.2.2 Preprocessing

Tahap preprocessing bertujuan untuk mengkonversi data yang telah
dikumpulkan menjadi format yang sesuai untuk analisis lebih lanjut. Proses

preprocessing ini dilakukan menggunakan bahasa pemograman Python dan
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diimplementasikan melalui  Google Collab. Adapun langkah-langkah

preprocessing yang diterap enelitian ini adalah sebagai berikut :

1. Cleansing

2. Case folding
3. Stopwords
4. Tokenizing
5. Normalisasi

6. Sastrawi

4.2.2.1 Cleansing

Cleansing adalah tahapan dari preprocessing yang bertujuan untuk
membersihkan kata-kata yang diperlukan untuk mengurangi noise.
Kata-kata yang dihilangkan yaitu hastag (#), username (@), titik (.),
koma(,), dan tanda baca lainnya karena tidak memiliki pengaruh apapun
terhadap nilai sentiment. Jika terdapat angka, maka akan dihilangkan.
Selain itu, jika terdapat spasi lebih dari satu, maka akan diganti menjadi

satu spasi. Contoh dari tahap cleansing dapat dilihat pada Gambar 4. 3
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Full_text cleansing case_folding tokenize

(@kegblgnunfaedh Pilpres diulang 03 dapat [kegblgnunfaedh, pilpres, diulang, dapat,

0 ot edh Pilpres diulang dapat suara  kegblgnunfaedh pilpres diulang dapat suara ool
. @Tieloup @_PASMANTAP @Avip47374394 AP Avip KimberleyPS Apa  tjelup pasmantap avip kimberleyps apa dalil [lielup, pasmantap, avip, kimberleyps, apa,
@Kimberley... dalil an... an... da...

, (@drakkxen @kegblgnunfaedh Ga sih gue mau aj h Ga sih gue mauaja  drakkxen kegblgnunfaedh ga sih gue mau aja  [drakkxen, kegblgnunfaedh, ga, sih, gue, mau,
t.. tuh... tuh...

3 (@7ainul_munas @PDemokrat Pilpres kalah malah t Pilpres kalah malah  zainulmunas pdemakrat pilpres kalah malah [zainulmunas, pdemakrat, pilpres, kalah,
baha... baha... malah...

a (@kegblgnunfaedh 01 Mending kalian ganti Mending kalian ganti kegblgnunfaedh mending kalian ganti [kegblgnunfaedh, mending, kalian, ganti,
cawapr.. cawapres ... cawapres ... cawap...

Dari bahasa yg dituturkan kader PKS diatas  dari bahasa yg dituturkan kader pks diatas
itu... itu...

5 Daribahasa yg dituturkan kader PKS diatas itu... [dari, bahasa, yg, dituturkan, kader, pks, dia...

6  @aan muba @ganjarpranowo @mohmahfudmd aanmuba ganjarpranowo mohmahfudmd aanmuba ganjarpranowo mohmahfudmd  [aanmuba, ganjarpranowo, mohmahfudmd,

aum 16%... kaum minta .. kaum minta .. kaum, mi...

7 Timnas AMIN Minta Pilpres Diulang Tanpa Timnas AMIN Minta Pilpres Diulang Tanpa timnas amin minta pilpres diulang tanpa L e Siulang, tanpa, ..
Gibran... Gibran... gibran...

, @oliviayuliasr @kegblgnunfaedh Petugas kpps  oliviayuliasr kegblgnunfaedh Petugas kpps itu  oliviayuliasr kegblgnunfaedh petugas kpps itu [oliviayuliasr, kegblgnunfaedh, petugas,

it... KpDS....

9 Tim Hukum Capres-Cawapres nomor urut 3, Tim Hukum CapresCawapres nomor urut tim hukum caprescawapres nomor urut [tim, hukum, caprescawapres, nemor, urut,

Ganjar... GanjarMah... ganjarmah... ganj...

dari awal pilpres sampe keluamya hasil KPU  dari awal pilpres sampe keluarnya hasil kpu

[dari, awal, pilpres, sampe, keluamya, hasil,

10 dari awal pilpres sampe keluamya hasil KPU, g...

Qu.. Qu...
11 @Vasrizal 57255 @Kimberley_PS08 Allah sudah  YasrizalJ KimberleyPS Allah sudah meridhoi  yasrizalj kimberleyps allah sudah meridhoi Iyasrizalj, kimberleyps, allah, sudah,

me unt unt... meridho. ..
- @RomitsuT Pilpres sudah usai Wakmnyahk:a RomitsuT Pilpres sudah usai Waktun:;r: I:m romitsut pilpres sudah usai wamunf;sn R N S a—
13 @DoklerTifa Kwalir cma pengalihan isu kisru pi DokterTifa Kiwatir ema pengalihan isu k:l"” doktertifa kwatir cma pengalihan isu k:"” [doktertifa, kwalir, cma, pengalihan, isu, kis...

Gambar 4. 3 Hasil Cleansing
4.2.2.2 Case Folding
Case folding adalah tahapan proses merubah semua huruf dalam
teks Kapital (uppercase) menjadi huruf kecil (lower case), Contoh dari

tahap case folding dapat dilihat pada Gambar 4. 4.
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full_text cleansing case_folding tokenize

egblgnunfaedh Pilpres diulang 03 dapat egblgnunfaedh, pilpres, diulang, dapat,
kegblgnunfaedh Pilpres diulang 03 d: [kegblgnunfaedh, pilpres, diulang, d

b Pilpres diulang dapat suara  kegblgnunfaedh pilpres diulang dapat suara

0
suara.. suara]
1 @Tjeloup @_PASMANTAP @Avip47374394 Avip KimberleyPS Apa  tjelup pasmantap avip kimberleyps apa dalil [tielup, pasmantap, avip, kimberleyps, apa,
@Kimberley... dalil an... an... da...

(@drakkxen @kegblgnunfaedh Ga sih gue mau aj / dhGasihguemauaja drakkxen kegblgnunfaedh ga sih gue mauaja  [drakkxen, kegblgnunfaedh, ga, sih, gue, mau,

3 t. 0 2 twh. twh..
3 (@zainul_munas @PDemokrat Pilpres kalah malah ~ zainulmunas PDemokrat Pilpres kalah malah  zainulmunas pdemokrat pilpres kalah malah [zainulmunas, pdemokrat, pilpres, kalah,
b... baha... baha... malah...
s (@kegblgnunfaedh 01 Mending kalian ganti kegblgnunfaedh Mending kalian ganti kegblgnunfaedh mending kalian ganti [kegblgnunfaedh, mending, kalian, ganti,
cawapr... Cawapres ... cawapres ... cawap...
5 Dari bahasa yg dituturkan kader PKS diatas itu... Dari bahasa yg dituturkan kader PKS dl?t:as dari bahasa yg dtuturkan kader pks dﬁfs [dari, bahasa, yg, dituturkan, kader, pks, dia...
6 (@aan_muba @ganjarpranowo @mohmahfudmd aanmuba ganjarpranowo mohmahfudmd aanmuba ganjarpranowo mohmahfudmd  [aanmuba, ganjarpranowo, mohmahfudmd,
kaum 16%... kaum minta .. kaum minta .. kaum, mi...
7 Timnas AMIN Minta Pilpres Diulang Tanpa Timnas AMIN Minta Pilpres Diulang Tanpa timnas amin minta pilpres diulang tanpa fimnas, amin, minta,pilpres, diulang, tanps,.

Gibran... Gibran... gibran...
@oliviayuliasr @kegblgnunfaedh Petugas kpps  oliviayuliasr kegblgnunfaedh Petugas kpps itu  oliviayuliasr kegblgnunfaedh petugas kpps itu [oliviayuliasr, kegblgnunfaedh, petugas,
it... - kpps,..
Tim Hukum Capres-Cawapres nomor urut 3, Tim Hukum CapresCawapres nomor urut tim hukum caprescawapres nomor urut [tim, hukum, caprescawapres, nomor, urut,

9

Ganjar... GanjarMah... ganjarmah... gan...
10 dari awal pilpres sampe keluarnya hasil KPU, g... ariawzlpilpres s mpe kellanyahiasi gK:U dari awal pilpres sampe keluamya hasﬂgkju [dari, awal, pilpres, sampe, keluamnya, hasil,...
1 (@VYasrizalJ57255 @Kimberley_PS08 Allah sudah  YasrizalJ KimberleyP$S Allah sudah meridhoi yasrizalj kimberleyps allah sudah meridhoi yasrizalj, kimberleyps, allah, sudah,
me... unt... unt... meridho...
12 (@RomitsuT Pilpres sudah usai. Wakiunya kita ~ RomitsuT Pilpres sudah usai Waktunya kita romitsut pilpres sudah usai waktunya kita [romitsut pilpes, sudah, usai, waktunya, kit

be... bers... bers...

DokterTifa Kwatir cma pengalihan isu kisru doktertifa kwatir cma pengalihan isu kisr

pil o [doktertifa, kwatir, cma, pengalihan, isu, kis...

13 (@DokterTifa Kwatir cma pengalihan isu kisru pi...

Gambar 4. 4 Hasil Case Folding

4.2.2.3 Stopwords

Stopwords adalah tahapan proses membuang kata-kata yang

terdapat pada list stopwords. Prosesnya dapat dilihat pada Gambar 4. 5
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full_text cleansing case_folding tokenize Filtering/stopword removal
0 (@kegblgnunfaedh Pilpres diulang 03 kegblgnunfaedh Ri L kegblgnunfaedh pilpres diulang [kegblgnunfaedh, pilpres, diulang, [kegblgnunfaedh, pilpres, diulang,
dapat suara... dapat suara dapat, suara] suara]
1 @TjelOup @_PASMANTAP Tjelup PA! pasmantap avip kimberleyps [tielup, pasmantap, avip, [tjelup, pasmantap, avip, kimberleyps,
(@Avip47374394 @Kimberl imberley apa dalil an... kimberleyps, apa, da... dalil, ...
2 (@drakkxen @kegblgnunfaedh Ga sih drakkxen kegblgn| kxen kegbl faedh gasih | dh, ga, sih, [ dh, ga, sih,
gue mau ajat... gu gue mau aja tuh... gue, mav, ... gue, aja, ...
3 @zainul_munas @ krat Pilpres PD I krat pilpres [: pilpres, [zainulmunas, pdemokrat, pilpres,
kalah malah b... kala kalah malah baha... kalah, malah... kalah, bahas...
4 (@kegblgnunfaedh 01 Mending kalian kegblgnunfaedh Mending kalian kegblgnunfaedh mending kalian [kegblgnunfaedh, mending, kalian, [kegblgnunfaedh, mending, ganti,
ganti cawapr... ganti cawapres ... ganti cawapres ... ganti, cawap... cawapres, men...
5 Dari bahasa yg dituturkan kader PKS Dari bahasa yg dituturkan kader ~ dari bahasa yg dituturkan kader pks [dari, bahasa, yg, dituturkan, kader, [bahasa, yg, kader, pks, diatas, bhw,
diatas itu... PKS diatas itu... diatas itu... pks, dia... paloh, m..
6 (@aan_muba b ji b ji [: ji [; j

@mohmahfudmd kaum 16%... mohmahfudmd kaum minta ... mohmahfudmd kaum minta ... mohmahfudmd, kaum, mi... mohmahfudmd, kaum, of...
7 Timnas AMIN Minta Pilpres Diulang  Timnas AMIN Minta Pilpres Diulang  timnas amin minta pilpres diulang [timnas, amin, minta, pilpres, [timnas, amin, pilpres, diulang,
Tanpa Gibran... Tanpa Gibran... tanpa gibran.. diulang, tanpa,... gibran, penga...

Tiviavul \ dh wviavuli dh iviavuliasr k dh Toliviavuli dh TS dh
8 Petugas kpps it... Petugas kpps itu ... petugas kpps itu ... petugas, kpps,... petugas, kpps,...
9 Tim Hukum Capres-Cawapres nomor Tim Hukum CapresCawapres  tim hukum caprescawapres nomor [tim, hukum, 5, [tim, hukum, nomor,

urut 3, Ganjar... nomor urut GanjarMabh... urut ganjarmah... nomor, urut, ganj... urut, ganj.
10 dari awal pilpres sampe keluarnya hasil dari awal pilpres sampe keluarnya dari awal pilpres sampe keluarnya [dari, awal, pilpres, sampe,  [pilpres, sampe, keluarnya, hasil, kpu,
PU,g... hasil KPU gu... hasil kpu gu... keluarnya, hasil,... gue, k...
1 @YasrizalJ57255 @Kimberley_PS08  YasrizalJ KimberleyPS Allah sudah yasrizalj kimberleyps allah sudah  [yasrizalj, kimberleyps, allah, sudah, [yasrizalj, kimberleyps, allah,

Allah sudah me... meridhoi unt... meridhoi unt... meridho... meridhoi, kema
12 (@RomitsuT Pilpres sudah usai. RomitsuT Pilpres sudah usai romitsut pilpres sudah usai [romitsut, pilpres, sudah, usai, [romitsut, pilpres, bersatu,
Waktunya kita be... Waktunya kita bers... waktunya kita bers.. waktunya, kit... meluruskan, infor...
13 (@DokterTifa Kwatir cma pengalihan  DokterTifa Kwatir cma pengalihan doktertifa kwatir cma pengalihan  [doktertifa, kwatir, cma, pengalihan,  [doktertifa, kwatir, cma, pengalihan,

isu kisru pi... isu kisru pil.. isu kisru pil... isu, kis... isu, kis...

Gambar 4. 5 Hasil Stopwords

4.2.2.4 Tokenizing

Tokenizing adalah proses dimana suatu kalimat dipisah-

pisahkan menjadi kata-kata tunggal. Pemisahan tersebut ditandai
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engan tanda pemisah yaitu spasi ataupun koma (,). Proses ini dapat

dilihat pada Gambar

full_text case_folding tokenize

(@kegblgnunfaedh Pilpres diulang 03 dapat [kegblgnunfaedh, pilpres, diulang, dapat,

kegblgnunfaedh Pilpres diulang dapat suara  kegblgnunfaedh pilpres diulang dapat suara

suara... suara|
@TjelOup @_PASMANTAP @Avip47374394 Tjelup PASMANTAP Avip KimberleyPS Apa  tjelup pasmantap avip kimberleyps apa dalil [tielup, pasmantap, avip, kimberleyps, apa,
(@Kimberley... dalilan... an... da...

(@drakkxen @kegblgnunfaedh Ga sih gue mau aja  drakkxen kegblgnunfaech Ga sih gue mauaja  drakkxen kegblgnunfaedh ga sih gue mauaja  [drakkxen, kegblgnunfaedh, ga, sih, gue, mau,
t..

tuh... tuh...
(@zainul_munas @PDemokrat Pilpres kalah malah  zainulmunas PDemokrat Pilpres kalah malah  zainulmunas pdemokrat pilpres kalah malah [zainulmunas, pdemokrat, pilpres, kalah,
b... baha... baha... malah...
(@kegblgnunfaedh 01 Mending kalian ganti kegblgnunfaedh Mending kalian ganti kegblgnunfaedh mending kalian ganti [kegblgnunfaedh, mending, kalian, ganti,
Cawapr... cawapres ... cawapres ... cawap...

Dari bahasa yg dituturkan kader PKS diatas dari bahasa yg dituturkan kader pks diatas

Dari bahasa yg dituturkan kader PKS diatas itu... [dari, bahasa, yg, dituturkan, kader, pks, dia...

itu... itu...
(@aan_muba @ganjarpranowo @mohmahfudmd aanmuba ganjarpranowo mohmahfudmd aanmuba ganjarpranowo mehmahfudmd ~ [aanmuba, ganjarpranowo, mohmahfudmd,
kaum 16%... kaum minta ... kaum minta ... kaum, mi...
Timnas AMIN Minta Pilpres D\ulang‘Tanpa Timnas AMIN Minta Pilpres Dlulang‘Tanpa timnas amin minta pilpres d\ulang tanpa [timnas, amin, minta, pilores, diulang, tanpa, .
Gibran... Gibran... gibran...
@oliviayuliasr @kegblgnunfaedh Petugas kpps  oliviayuliasr kegblgnunfaedh Petugas kppsitu  oliviayuliasr kegblgnunfaedh petugas kpps itu [oliviayuliasr, kegblgnunfaedh, petugas,
it... . kpps....
Tim Hukum Capres-Cawapres nomor urut 3, Tim Hukum CapresCawapres nomor urut tim hukum caprescawapres nomor urut [tim, hukum, caprescawapres, nomor, urut,
Ganjar... GanjarMah... ganjarmah... gan;...

dari awal pilpres sampe keluarnya hasil KPU  dari awal pilpres sampe keluarnya hasil kpu

dari awal pilpres sampe keluarnya hasil KPU, g... [dari, awal, pilpres, sampe, keluarnya, hasil,...

gu... qu...
(@VYasrizalJ57255 @Kimberley_PS08 Allah sudah  YasrizalJ KimberleyPS Allah sudah meridhoi yasrizalj kimberleyps allah sudah meridhoi [yasrizalj, kimberleyps, allah, sudah,
me... unt... unt... meridho...

(@RomitsuT Pilpres sudah usai. Waktunya kita RomitsuT Pilpres sudah usai Waktunya kita romitsut pilpres sudah usai waktunya kita

be. bers._ bers._ [romitsut, pilpres, sudah, usai, waktunya, kit...

DokterTifa Kwatir cma pengalihan isu kisru doktertifa kwatir cma pengalihan isu kisru

il ol [doktertifa, kwatir, cma, pengalihan, isu, kis...

(@DokterTifa Kwatir cma pengalihan isu kisru pi...

Gambar 4. 6 Hasil Tokenizing

4.2.2.5 Normalisasi

Normalisasi adalah proses membersihkan dan menyederhanakan

teks tweet agar lebih mudah diolah oleh model analisis sentimen dan
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membuat teks menjadi lebih konsisten dan mudah diproses oleh model.

Contoh dari tahap N { dapat dilihat pada gambar 4. 7

comment
saksi kubu ganjar mahfud berat laksana pilpres...
pilpres modal gede ya pengen menang masak hany...
selisih suara bagaimana bukti pilpres ulang ta...
biayain dana pilpres

nasdem terima hasil pilpres amat politik ugm
pilpres poin kalo ambisi jauh baik dapat capai
lapang dada saja tidak mau kalah tidak ikut ko...
timnas amin pilpres ulang anies baswedan menang
tidak bisa tidur efek pilpres

instagram penuh foto orang pose prabowo nyata ...

Gambar 4. 7 Hasil Normalisasi

4.2.2.6 Translate

Proses mengubah teks berbahasa Indonesia ke dalam bahasa

inggris untuk keperluan analisis sentimen dilakukan karena model
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machine learning yang berbasis bahasa inggris telah berkembang lebih

jauh, memiliki tingk. gan yang lebih tinggi dan didukung oleh

ekosistem yang lebi serta luas. Proses ini dapat dilihat pada

Gambar 4. 8 Hasil translate

indo english

0 pilpres ulang suara re-vote presidential election

1 dalil berstatemen pilpres selesai emang pleno...  the argument for stating that the presidential...
2 tidak sih saya saja tuh kerja cuman pilpres wk...  no Im just working on the presidential electio...
3 pilpres kalah bahas demokrat hahha  presidential election lost discussing democrat...
4 mending ganti cawapres mending tidak pilpres Its better to change the vice presidential can...
5771 pilpres poin kalo ambisi jauh baik dapat capai presidential election point if ambition is far...

5772  ambek lapang dada saja angel lek tidak gelem k... Ambek is just open minded Angel Lek is not ups...

5773 timnas amin pilpres ulang menang national team amin re-election wins
5774 pilpres efek mul presidential election effects
5775 instagram penuh foto orang pose prabowo nyata ... instagram full of photos of people posing prab...

Gambar 4. 8 Hasil translate

4.2.2.7 Stemming

Stemming adalah proses mengubah kata-kata berimbuhan menjadi

bentuk dasar tanpa mengubah maknanya sastrawi dikembangkan
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Khusus untuk bahasa Indonesia sehingga mengenali imbuhan-imbuhan

khas indonesia seper prefik), sisipan (infiks), akhiran (sufiks),

serta gabungan imb ses ini dapat dilihat pada Gambar 4. 9

Hasil stemming

comment stemming

revote presidential election revot presidenti elect

the argument for stating that the presidential election is over is the argument for state that the presidenti elect is over is
indeed a plenary kpu legal product if you win your legal standing  inde a plenari kpu legal product if you win your legal stand

is final is final
no im just working on the presidential election hahaha no im just work on the presidenti elect hahaha
presidential election lost discussing democrats haha presidenti elect lost discuss democrat haha

its better to change the vice presidential candidate its better not to it better to chang the vice presidenti candid it better not to
have a presidential election have a presidenti elect
language that pks cadres above that paloh left anies slowly meet  languag that pks cadr abov that paloh left ani slowli meet

jokowi after the presidential election amp realization of proof of ~ jokowi after the presidenti elect amp realize of proof of
commitment results of the meeting sp evidence after the general ~ commit result of the meet sp evid after the general kpu

kpu recapitulation recapitul

u people disqualified from winning short reelection u peopl disqualifi from win short reelect

national team amin presidential reelection gibran really responds  nation team amin presidenti reelect gibran realli respond
using jokes use joke

kpps task mba pay except kpps task task forced to pay that to kpps task mba pay except kpps task task forc to pay that fo
make legislative election presidential election mah sheet make legis! elect presidenti elect mah sheet

presidential and vice presidential candidate legal team serial presidenti and vice presidenti candid legal team serial

number ganjarmahfud official list of differences in the results of the number ganjarmahfud offici list of differ in the result of the
phpu presidential election constitutional court building mk jakarta ~ phpu presidenti elect constitut court build mk jakarta

Gambar 4. 9 Hasil stemming

4.2.3 Labelling

Setelah tahap preprocessing selesai, langkah selanjutnya adalah

melakukan proses labelling. Pelabelan ini bertujuan untuk mengklasifikasikan
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tweet menjadi tiga kelas, yaitu positif, netral dan negatif, berdasarkan sentimen

masyarakat terhadap isu p presiden. Proses ini dilakukan dengan

identifikasi teks tweet ber onesia. Hasil dari identifikasi ini akan

menunjukkan sentimen tweet tersebut sebagai positif, netral atau negative.

Hasil labelling dapat dilihat pada gambar 4. 10

stemming klasifikasi

e revot presidenti elect Positif
1 the argument for state that the presidenti ele... Positif
2 no im just work on the presidenti elect hahaha Positif
3 presidenti elect lost discuss democrat haha Positif
4 it better to chang the vice presidenti candid ... Positif
5771 presidenti elect point if ambit is far good ca... Positif
5772 ambek is just openmind angel lek is not upset ... Positif
5773 nation team amin reelect win Positif
5774 presidenti elect effect Positif
5775 instagram full of photo of peopl pose prabowo ... Positif

Gambar 4. 10 Hasil labelling

4.2.4 Klasifikasi dan Evaluasi

Setelah dilakukan labelling data, proses selanjutnya yaitu klasifikasi
dan evaluasi. Data yang sudah diberi label kemudian dibagi menjadi data
training dan data festing. Proses klasifikasi dan evaluasi pada penelitian ini

dilakukan menggunakan metode Naive Bayes Multinomial.

4.2.4.1 Menampilkan sentiment positif, netral dan negative

Grafik Bar menunjukkan sebaran data tweet berdasarkan

sentimen positif, netral dan negatif. Dari hasil klasifikasi, terlihat
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bahwa jumlah tweet dengan sentimen negatif mencapai 1029,

sedangkan tweet d imen positif berjumlah 2.747 dan tweet

dengan sentimen n| . Visualisasi ini memberikan gambaran
yang jelas mengenai perbedaan jumlah data untuk ketiga kategori

sentimen, yang berguna dalam memahami persebaran sentimen dalam

data yang dianalisis.

Distribusi Sentimen Pemilihan Presiden Indonesia
3062

3000

2500

2000

1685
1500

1029

1000

500

Positif Negatif Netral
Sentimen

Gambar 4. 11 Hasil Sebaran Data Sentimen

4.2.4.2 Pembagian Data Training dan Data Testing
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Pada tahap ini sebelum data di proses, terlebih dahulu data

dibagi menjadi d dan data test, pada penelitian ini untuk

pembagian data d t dari Tabel 4. 1 Pembagian Data.

Tabel 4. 1 Pembagian Data

Data Training Data Test

90% 10%

4.2.4.1 Model Naive Bayes
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ada tahap ini dilakukan metode klasifikasi, dan” yang digunakan

adalah metode Multin ve bayes. Adapun hasil dari klasifikasi

menggunakan metode il Naive bayes dapat dilihat pada gambar

4.11Hasil Klasifikasi.

Confusion Matrix:
[[ 78 17 19]

[ 22 96 29]

[ 37 32 248]]

Negatif
200
W 150
L2
Z  Netral
QL
=
=
100
Positif 50

T
Negatif Netral Positif
Predicted label

Accuracy: ©.73
Classification Report:

precision recall fl-score support

Negatif e.57 9.68 e.62 114
Netral 9.66 9.65 ©.66 147
Positif 0.84 9.78 .81 317
accuracy &.73 578
macro avg 9.69 .71 e.7e 578
weighted avg 8.74 ©.73 e.73 578

Gambar 4. 12 Hasil Klasifikasi
4.3 Pembahasan
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Penelitian in1 berfokus pada analisis sentimen terkait pemilihan presiden

Indonesia tahun 2024 di m X dengan menggunakan metode Naive

Bayes. Langkah pertama akukan dalam penelitian ini adalah
pengumpulan data melalui teknik crawling dari media sosial X. Data
dikumpulkan dengan memanfaatkan Node.js, yang digunakan untuk

mengumpulkan tweet sebagai sumber data sentimen. Setelah proses

pengumpulan, dilakukan tahapan preprocessing yang menghasilkan 5.776 data.

Tahap berikutnya adalah pelabelan data yang dilakukan berdasarkan
sentimen tweet masyarakat Indonesia terhadap pemilihan presiden 2024.
Setelah proses pelabelan selesai, data tersebut kemudian digunakan dalam
proses klasifikasi dan evaluasi menggunakan metode Naive Bayes. Dari hasil
pelabelan, didapatkan 3062 data dengan sentimen positif dan 1029 data dengan
sentimen negatif sedangkan sentimen netral 1685 data. Selanjutnya, data
dibagi dengan proporsi 90% untuk data pelatihan dan 10% untuk data
pengujian, mengingat bahwa pembagian split data ini memberikan tingkat

akurasi yang tinggi pada model.

Hasil yang didapat pada model Multinomial mendapat nilai Precision
0.74, Recall 0.73, Fl-score 0.73, dan mendapatkan Accuracy terbaik sebesar

0.73
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BABYV

KESI DAN SARAN

5.1 Kesimpulan

1. Identifikasi dari ketiga kelas positif, negatif dan netral pelabelan kelas
menggunakan library TextBlob dan menerapkan algoritma naive bayes

2. Pada penelitian ini dilakukan didapat hasil terbaik dengan train_split 90%
random_state 63, untuk model Naive Bayes Multinomial mendapatkan
accuracy 73%. Maka dapat disimpulkan bahwa metode Multinomial dapat
digunakan untuk klasifikasi sentiment pada sosial media X.

5.2 Saran
Saran dari penulis adalah terdapat beberapa hal yang dapat ditambahkan atau

diperbaiki untuk penelitian selanjutnya, yaitu :

1. Jumlah tweet yang digunakan lebih banyak lagi, agar data training yang
digunakan bisa lebih banyak sehingga menambah keakuratan dalam
pengklasifikasiannya.

2. Pemberian sentimen secara manual diharapkan dilakukan oleh orang

memang ahli dibidangnya.
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LAMPIRAN

Lampiran 1 Data Mentah tweet

6005 v i k ‘
A B ¢ o ¢ EBM s v 1 )k 1 M N 0 ¢

5755 Thu Mar 2 1,77085E+18 Gibran Akan Rangkul Semua Pas 0 3 0 Tin 47596019  1,77085E+18 liputandchttps://twitter.com/liputan6dotcom/status/1770¢
5756 Thu Mar2 1,77085E+18 @Muhammad Saewad Ngaku G 0 0 0 Oin 1,62205E+18 1,77069E+18 Cahniyadi hitps://twitter.com/Cahniyadifstatus/177084819¢
5757 ThuMar 2 1,77085E+18 Akan Gugat Hasil Pilpres ke MK, 0 0 0 Oin 1,60046E+18 1,77085E+18 DiswaySul hitps://twitter.com/DiswaySulsel/status/ 1770848
5758 Thu Mar2 1,77085E+18 Resmi Daftarkan Sengketa Pilpre 0 0 0 Oin 1,60046E+18 1,77085E+18 DiswaySul hitps://twitter.com/DiswaySulsel/status/ 1770848
575 Thu Mar 2 1,77085E+18 Pangeran MBS Kasih Selamat ke 0 0 0 Oin 146553E+18  1,77085E+18 officialnty hitps://twitter.com/officialntv_/status/177084781
5760 Thu Mar 2 1,77085E+18 Selamat untuk bapak @prabowt 0 2 0 1in 708163230 1,77085E+18 egiargians https://twitier.com/egiargians/status/177084773¢
5761 Thu Mar 2 1,77085E+18 Akan Susul Paslon Anies-Muhair 0 0 0 Oin 154939E+18  1,77085E+18 Titiknolld hittps:/ftwitter.com/Titiknolld/status/ 1770847637
5762 ThuMar 2 1,77085E418 @zaki_irfan26 @herricahyadi Sit 0 1 5 32in 1,50045E+18  1,77083E+18 putraaudi hitps://twitter.com/putraaudi21/status/1770847¢
5763 Thu Mar 2 1,77085E+18 @Boediantard Negara lain aja g: 0 9 1 18in 1735988E+18 1,77081E+18 jhonaquy hitps://twitter.com/jhonaquy/status/1770847527
5764 Thu Mar2 1,77085E+18 @fsaidhamzah @Marahlchsan ¢ 0 0 0 Oin 1,26286E+18  177082E+18 duniabula hitps://twitter.com/duniabulatS/status/ 17708472
5765 Thu Mar 2 1,77085E+18 @putrisakera Realita kehidupan 0 0 0 Oin 1,31454E+18 1,77064E+18 sanrosojaihitps://twitter.com/sanrosojati/status/17708472¢
5766 Thu Mar2 1,77085E+18 @m_asri0_0 @Miduk17 Ditemp 0 0 0 Lin 19077160  1,77048E+18 yoedidhar https://twitter.com/yoedidharma/status/ 1770847
5767 Thu Mar 2 1,77085E+18 @KompasTV Dia udah pakai ilm: 0 1 0 1in 508535668 1,77084E+18 TopanTj https://twitter.com/TopanTj/status/17708472376
5768 Thu Mar 2 1,77085E+18 @jokowi dan kitz patut bersediF 0 1 1 40in 173772E+18  1,77083E+18 Kevin_Imu hitps://twitter.com/Kevin_Imut123/status/17708«
5769 Thu Mar 2 1,77085E+18 DPT Jabar=35.714.901 Partisipas 0 0 0 Oin 1,6319E+18  1,77085E+18 radnamot hitps://twitter.com/radnamot/status/177084650¢
5770 Thu Mar 2 1,77085E+18 Pemain pilpres ini sebenernya Ti 0 0 0 Qin 1,67024E+18  1,77085+18 Satuhatikchttps://twitter.com/SatuhatiKopi/status/1770846.
5771 ThuMar 2 1,77085€+18 PARTAI PENDUKUNG BOLEH PER 0 0 1 Oin 148842E+18  1,77085E+18 OjolNyam hittps://twitter.com/OjoINyambi/status/ 17708461
5772 ThuMar 2 1,77085E+18 @Hariburuhtani Hahaha.. efek p 0 1 0 1lin 1041278418 1,77084E+18 Bebque__ hitps://twitter.com/Bebque_ /status/177084589.
5773 ThuMar 2 1,77085E+18 Kok Licik...? Orang ada aturan ny 0 0 0 6in 160354E+18  1,77085E+18 Iwanlwan: hitps://twitter.com/|wanlwanely72/status/17708.
5774 ThuMar 2 1,77085E+18 @rikiarya757 @ARSIPAIA Gpp h 0 2 0 Oin 214169536 1,77082E+18 BELLAKAN https://twitter.com/BELLAKANIGARA/status/177
5775 Thu Mar 2 1,77085E+18 Mahkamah Konstitusi (MK) kem 0 0 0 Oin 1,20125E+18  1,77085E+18 ngopibare https://twitter.com/ngopibareng_id/status/17708
5776 Thu Mar 2 1,77085E+18 Ini adalah tempat pendaftaran ¢ 0 0 0 Oin 147401E+18 1,77085E+18 rakyatmehttps://twitter.com/_rakyatmerdekajstatus/1770:
5777 Thu Mar 2 1,77085E+18 @zaki_irfan26 @herricahyadi Pk 0 2 1 9in 852618F+17 1,77083E+18 sultohn  hitps://twitter.com/sultohn/status/17708456124:

Lampiran 2 Jumlah Kata Pilpres

Kata yang dicari: ‘'pilpres’
Total kemunculan: 5985

Komentar dan Jumlah Kemunculan 'pilpres’':
comment pilpres_count

pilpres ulang suara

dalil berstatemen pilpres selesai memang pleno...
tidak saya saja kerja cuman pilpres wkwkwk
pilpres kalah bahas demokrat hahaha

mending ganti cawapres mending tidak pilpres
pilpres poin kalo ambisi jauh baik dapat capai
lapang dada saja tidak mau kalah tidak ikut ko...
timnas amin pilpres ulang anies baswedan menang
tidak bisa tidur efek pilpres

instagram penuh foto orang pose prabowo nyata ...
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Lampiran 3 Data hasil preprocessing

full_text cleansing
Pilpres Pilpres
diulang 03 dapat suara... diulang dapat suara

@TjelOup @_PASMANTAP

@Avipd7374394 @Kimberley...

Tjelup PASMANTAP Avip
KimberleyPS Apa dalil an...

drakk Ga

Gasihguemauajat...

(@zainul_munas @PDemokrat
Pilpres kalah malah b...

(@kegblgnunfaedh 01 Mending

kalian ganti cawapr...

Dari bahasa yg dituturkan kader

PKS diatas itu...

@aan_muba @ganjarpranowo
@mohmahfudmd kaum 16%...

Timnas AMIN Minta Pilpres
Diulang Tanpa Gibran...

@oliviayuliasr

(@kegblgnunfaedh Petugas kpps

it..

Tim Hukum Capres-Cawapres
nomor urut 3, Ganjar...

dari awal pilpres sampe
keluarnya hasil KPU, g...

@VYasrizalJ57255

@Kimberley_PS08 Allah sudah

me...

(@RomitsuT Pilpres sudah usai.

sih gue mau aja tuh...

zainulmunas PDemokrat
Pilpres kalah malah baha...

kegblgnunfaedh Mending
kalian ganti cawapres ...

Dari bahasa yg dituturkan
kader PKS diatas itu...

_folding

tokenize
[kegblgnunfaedh, pilpres,
diulang, dapat, suara]

[tielup, pasmantap, avip,
kimberleyps, apa, da...

Filtering/stopword stemming data
removal

[k pilpres, pilpres

diulang, suara] ulang suara

[tielup, pasmantap, avip,
i dalil, ...

tjelup pasmantap avip
i dalil bersta...

drakk

ga,
sih, gue, mau, ...

ga,

sih, gue, 2ja, ...

ga sih gue aja tuh ker...

pilpres kalah malah baha...

kegblgnunfaedh mending
kalian ganti cawapres ...

dari bahasa yg dituturkan
kader pks diatas itu...

mohmahfudmd kaum minta

Timnas AMIN Minta Pilpres

mohmahfudmd kaum minta

timnas amin minta pilpres

pilpres, kalah, malah...

pilpres, kalah, bahas...

pilpres kalah bahas demo...

mending

mending,
kalian, ganti, cawap...

[dari, bahasa, yg, dituturkan,
kader, pks, dia...

h, mending,
ganti, cawapres, men...

[bahasa, yg, kader, pks, diatas,
bhw, paloh, m...

mohmahfudmd, kaum, mi...

[timnas, amin, minta, pilpres,

mohmahfudmd, kaum, of...

[timnas, amin, pilpres, diulang,

Diulang Tanpa Gibran... diulang tanpa gibran... diulang, tanpa,... gibran, penga...
Petugas kpps itu ... petugas kpps itu ... petugas, kpps,... petugas, kpps,...
Tim Hukum CapresCawapres  tim hukum [tim, hukum, [tim, hukum, caprescawapres,

nomor urut GanjarMah...

dari awal pilpres sampe
keluarnya hasil KPU gu...

YasrizalJ KimberleyPS Allah
sudah meridhoi unt...

RomitsuT Pilpres sudah usai

nomor urut ganjarmah...

dari awal pilpres sampe
keluarnya hasil kpu gu...

yasrizalj kimberleyps allah
sudah meridhoi unt...

romitsut pilpres sudah usai

[dari, awal, pilpres, sampe,

keluarnya, hasil,...

[yasrizalj, kimberleyps, allah,
sudah, meridho...

[romitsut, pilpres, sudah, usai,

nomor, urut, ganj...

nomor, urut, ganj...

[pilpres, sampe, keluarnya,

hasil, kpu, gue, k...

[yasrizalj, kimberleyps, allah,

meridhoi, kema...

[romitsut, pilpres, bersatu,

ganti cawapres mending ...

bahasa yg kader pks atas
bhw paloh tinggal ani...

aanmuba ganjarpranowo
mohmahfudmd kaum
officia...

timnas amin pilpres ulang
gibran amat respons ...
oliviayuliasr
kegblgnunfaedh tugas kpps
mba ba...

tim hukum caprescawapres
nomor urut ganjarmahf...

pilpres sampe keluar hasil
kpu gue kali ngadep...

yasrizalj kimberleyps allah
meridhoi maju indo...

romitsut pilpres satu lurus
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ILMU TEKNIK

ow) YOV Sasmialin B Selaian

5 ILMU TEKNIK

TENTANG
PENGANGKATAN DOSEN PENGUJI SKRIPSI MAHASISWA
PROGRAM STUDI INFORMATIKA FAKULTAS ILMU TERKNIK
UNIVERSITAS BINA INSAN LUBUKLINGGAU

DENGAN RAHMAT TUHAN YANG MAHA ESA, UNIVERSITAS BINA INSAN LUBUKLINGGAU

Memperhatskan . Bahwa dengan selesainya mahasiswa menyusun Skrips) Program Studs Infoematiks Fakubtas Hanw Tekmk
Tahun Akademik 202472025, maka pcvlu mcnunju\ dan mmlmgnl Dosen Penguji Skripsi untuk mengu)i
mahasiswa terscbut dalam menyelesakan kuli dil u Bina Insan Lubuklinggau,

Menimbang : 1. Bahwa dalam upma memyclengzarakan pmdldlk.m ungg: vang berkualitas dspandang perlu

mengangkat Dosen Penguji Sknpsi da lnghungan Universitas Bina Insan Lubuklinggau,

2, Schubungan dengan Bubr | (satu) terscbut di atss, maka dapandang perlu mengeluarkan Surat
Keputusan sehaga landasan hukumny x

Mengingat : 1. Undang-Undang No 20 Tahun 2003 tentang Sistem Pendidikan Nasional,

2. Peraturan Pemenntah Republik Indancsia No, 60 Tahen 1999 tentang Pendadikan Tinggi,

3. Keputusan Menten Pendidikan Nasional Republik Indoncsia No. 232U2000 tentang Pedoman
Penyusunan Kunkulum Pendidikan Tinggi dan Penilaian Hasil Belajar Mabasiswa;

4 l\epumr.m Menten Pendidikan Nasional Republk Indonesia No. 184U2001 tentang Pedoman

peng dan P Program Diploma, Sarjana dan Pascasarjana di Perguruan

Tnnggl.

5. SK Menten Riset, Teknelogs Dan Pendidikan Tinggi Republik [ndoncsia Nomor 223/KPT/12019
Tentang Izin Penggabungan Sekolsh Tinggi llmu Ekonomi Musi Rswss dan Scholah Tinggi
Manajemen dan Mmu Kompeter Musi Rawas Menjads Universitas Bina Insan;

6. SK Ketus Yayvasan Nomor OL1INYPDT-Plg’KP/SKAVR2019 Tentang Pengangkatan Rektor
Universitas Bina Inssa Lubuklinggau,

7. SK Rektor Universtas Bins Insan Nomer 1235/UNIV.BURKP/SK2020 Tenstang Pengangkatan
Pejabat Pada Unaversitas Bina Insan Lubuklinggau;

8 Statuta Universitas Bina Insan Lubuklinggaw;

MEMUTUSKAN

Menctapkan

Pertama : Mengangkat Saudara yang namanya tercantum pada lamspiran ini, sebagai penguji Sknpst Program Studi
Informatiha Fakultas limu Tehnik Tahun Akademik 20242028 di Unsversitss Bina Insm Lubuklinggau;

Kedus : Semua besys yang umbul akibxt dikelusrkanaya Sumat Keputusan ini dibebankan kepada anggaran
Universitas Bina Inszn Lubuklinggau tau dana khusis yang disediakan untuk itu;

Ketiga : Kepada yang by ghutan diberikan b um yang b 'a sesuai dengan peraturan Unaversstas Bma
Insan Lubuklinggau;

Keempat . Surat chuuuan lm Imlalm sejak tanggal dm:upkan dengan kcl:nman q-blh ternyata dikemudian han
terdapat ki am p pan sarat § i, 2kan diperd 8 mestinya,

Demikan Surat Kepetusan ini ditetapkan untuk dilsksanakan schagasmana mestinya.

Ditetapkan di : Lubullinggeu
Poda -: 19 Desember 2024
Dekmn i3 Henu Tekinik,

Tembasa Y
; Keta Yayamo Peadidkaa Dwi Turggal Palembarg (sebegal lapoeas)
Anip.

pasca.univbinainsan.oc.id
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Surnt Kepwtusan Dekan Fakultas Komputer Universitas fina Insun Lubuklingsus

- ARG /AUNIV.HUF Kom 3/SK2024

+19 Diescmber 2024

 Susaan Penganghatan Lusen Pengui Sidang Skripst
Program Studt Informatiks |A. 202472025

o Nama Mahasiswa NIM Ketua Anggota Hari Tanggal Jam Ruang
Ri
1 |Dimas Agung Prayoga 210202169 | Nowi Lestari, M Kom Dr. Rudi Kumiawan, ST, MKom | Jumat | 201202024 | 14.00-15.00 Sl;:n“;}

‘Lubuklinggau, 19 Desember 2024
Dekan Fs Jh‘mﬁ'rdml

Dipindal dengan
I8 CamScanner
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UNIVERSITAS f BINA IN

T KEPUTUSAN
ULTAS ILMU TEKNIK
UNIV.BUFIT.SK/2023

TENTANG
PENGANGKATAN DOSEN PENGUJI PROPOSAL SKRIPSI MAHASISWA
PROGRAM STUDI INFORMATIKA FAKULTAS ILMU TEKNIK
UNIVERSITAS BINA INSAN LUBUKLINGGAU

DENGAN RAHMAT TUHAN YANG MAHA ESA, UNIVERSITAS BINA INSAN LUBUKLINGGAU

Memperhatikan Batrea dengan i A Proposal Skripsi Program Stodi Informsatika Fakulvas oo
Teknik Tahun Akadenik 20232024, maka peru mcmnjuL dn m:npughl Dosen P«epp Proposal
Skripa untuk menguji makasicwan tereebut dalam menyel: iy h itas Bina
Insan Lubukiinggax
Menimbang 1. Babwa dalam wpaya menyelonguaahan pendidikan ungu yaeg berbualitas dipandang periu
muawmwnmlﬂnplm"" itas Bira Lesan Lubuk)
2 dmﬂnmml(m)mbndmmhdjm“pthmmgdmw
k‘
Mengingat 1 bmhﬂz-Umhm No. 20 Tahwn 2003 lnla;SNau Peadidikian Nasiooal,
2 h Republik Tod No. 60 Tahun 1999 watang Pendidikan Tingg:,
3 Krpuuwn Menteri Pendidikan Nasional Republik Indooesia Noo 232U0V2000 temang Pedoman
Peayusunan Karikulon Pendidikan Tinggi dan Peailaian Hasil Belajar Mahasicwa:
4 Kepumwsan Mepteri Pendadikan Namomal Republik Indoossia No. 1847102001 fentang Pedoman
Peaga P & dan Pembi Program Diploma, Sarpeng dan Pascasasjans i Perguruan
Tingsi
5 mem Riset, Teknologl Dan Pendidikan Tinggi Republik Indonesia Nomor 223/KPTA2019
Tentang lzn Peaggabongan Sckolah Tigg Umo Ekonomi Mest Rawas dan Sckolah Tinggs
Mangjemen dan lmu Kemputer Must Rawas Megacd: Universitas Bim bnsan,
6, SK Kema Yayasan Nomor OL1IVYPDT-PIgKPSKAVINLT Tentang Pesganghatan Rekior
Universitas Bina Insan Lubuklinggae,
7 SK Rektor Untversitas Bina [nsan Nomor [2385UNIV BURKP/SK2020 Tentang Pengangkatan
Pejabat Pada U Bina fnsan Lubekh
¥, Seatuts Ustversitas B lasor Lubuklingges.

MEMUTUSKAN

Menctzpkan
Pertama Menganghat Saudara yang nanesya teecantum padt lampiran ini, sebagsi pengigi Proposal Skripsi Program
Sudi Informatita Fakulazs Umn Toknik Talun Alademil 20232024 & Unsvessitas Bima Incan
Lubuidingg;
Kedua Scomma biays yasg tuebal skibet dikelwoksama Suct Keputusan il dibebankan epada anggaria
Lmvm&mlmLWmmM\mmm
Ketiga Kepada yang b gkitan diberikan b inm yang b w3 Sesus dengan pa:mn Universitas Bina
Insan Lubuklinggur
Keempat &mmmmwhuxmumlaw&mmmmwmdemuhm
terdapat kekel dalam p o s, akan dip
Demikan Suras Kep ini picwn wnonk dil bay
Datctapian i~ Lubuklinggu
Pada tanggal - 2) Desember 223
Dekan Fakuktas limu Teknik
Ny 2>
mw wan, S.T., M.Kom
Teehonsn Yih,

1 Netua Vaysun Feodutlan Dver Tusgusl Prlsmbung (sebages bapoess)
1 Anip
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Kemasan Deban Fakultes e 1 il

fnversitas Hios fmen Lo dingems
AUNIV RLFIT ARE2028

[
g 1 et b

Nadamg 1woposal Sy

Aspgota Tangaal

1 {Gio Pasi Julyanen o St, MKoes |Asis Asto Tl Surde, M. Ko Nowi Leasel, M. Kers Jamat | 221272021 | 09 00-10.00 | ,""l
il M Kom Ironga Intaa, M. Koo Durit bwwan, M. Kom Jamat | 221272021 | 05.00-10.00 ‘."'"1

Bod: Samtons, M. Kon

3 o M Ko [¥lty Khaienal Dasilsy, M. Kom Anddi Aato Tr Susile, M. Kear Joomat | 231272023 | 13.00-14.00 '."""
7 |ido Amando 2012020003 D Suseaio, M. Kom Ascp Teyib tidayat. M Koo Hamaa Okinci Linggn Wyaya, M. Koon Jamat | 2212202 | 13 00-14 00 ﬁ"""“‘
% {Rani Mareta bt S, M. Ko [amga Intaa, M. Kerm B Sucaatia M. Kom et | 227122023 [ 1400-1500 ".‘"“
o [Melissh samat | 22120021 | 14001500 | 0
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PFAKKULTAS ILMU TEIKNIIK

AALATY | PN LUt A s

NGAN SKRIPSI

Nama
Nim 12
Program Studi ¢ Informatika
Pembimbing 1 : Novi Lestari, M.Kom
Pembimbing 2 : Bunga Intan, M.Kom
Judul : Analisis Sentimen Terhadup Pemilihan Presiden Indonesia Tahun 2024 Di Sosial Media X
Menggunakan Metode Naive Bayes
TANDA TANGAN
NO | TANGGAL TOPIK KOMENTAR PEMBIMBING PEMBIMBING
| 2
Sk R T [ i o 8 i
{2 \
. X ?N\'&x.r \G
: &"Wk wllon Al&z{—
\Jl? \
~ Aol Arrgip b by,
i :
% :
! - Q}\(/\m« (J«q\ (R/LM
Povve  Parfes
- Uh o Prass
LRy
, = P(CC Qlavn [/8\'7“"
Gegn
Lubuklinggau, ... 2024
Ketua Program Studi .......ccoovvveiiinnnnn,
( )

ektorat Universito

a Insan)

5 univbinainsan.ac.id - pasca.univbinainsan.ac.id
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ILMU TEKNIK

Nama : Dimas Agung
R Nim :2102020169P
Program Studi : Informatika
Pembimbing 1 : Novi Lestari, M.Kom
Pembimbing 2 : Bunga Intan, M.Kom
Judul : Analisis Sentimen Terhadap Pemilihan Presiden Indonesia Tahun 2024 Di Sosial Media X

Menggunakan Metode Naive Bayes

TANDA TANGAN
NO | TANGGAL TOPIK KOMENTAR PEMBIMBING PEMBIMBING
1 2

RSER . L = [

S bEsaes kg

- ?“L“'\“ Yelarman daftar
/\\, \ouw((rw\
S | gt obsteaky leaber yuosell
A\
\— — Yo ku‘\\ci faﬁwa\' [ Lo‘aw
ggrs Bl
| fubalt (ool fencroren
\zbe
| e debapn i paels
wetode arglisa
wlll — fabast frameron 68 Qb A
oy e Bt ‘ \bal
ob‘—\r 1 YU \Eo ?NM nara( o
L 1\0'\ ‘9:\»\94!‘ o“
— fobade gaea €
= Yu\m\\c( Yol oy N,S\Q\z hvg
— lngofl  darler pele

= l“‘ﬂ‘“’!ﬂ ‘&\M(’\mn

Y, == ?“L“i“\‘ \’U\\)\Yw\ atka e

/', LY | serpn Persembakan %‘i
bbb\ -4 T n'-M;-: \olad bamia asing

Cats iy

Acc leh om (angut f.
7 Z-?/u/bzr, bf:fs:,' i G

Lubuklinggau 2024
Ketua Program Studi ..........ccooevunieinnns

23 Admin@univbinainsan ac.id g7 univbinainson.cc.d - pasce
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FAKULTAS ILMU TEKNIK

1, Lubuk Kupana Kee, Lt s Salatan

LEMBAR PROPOSAL SKRIPSI

Nama : Dimas Agung P

Nim :2102020169P

Program Studi ¢ Informatika

Pembimbing | : Novi Lestari, M.Kom

Pembimbing 2 : Bunga Intan, M. Kom ) - A
Judul : Analisis Sentimen Terhadap Pemilihan Presiden Indonesia Tahun 2024 Di Sosial Media X

Menggunakan Metode Naive Bayes

TANDA TANGAN
NO | TANGGAL TOPIK KOMENTAR PEMBIMBING FI’EMBIMBINGZ

W - Bl Apclsii vt
\ ") Sunba Q\()w(,o&nr&

. LMM.A I IS # L
oLy

- hotwek Q)N/\h"u\ Feel LA’\
N A*:vj Qe iy

- | W ﬁﬁt( Winor W@
fi

Lubuklinggau, 18 November 2023
Ketua Program Studi WFOrMatika. . .

4553932 (Rektorat Universitas ) 0812-1826-622¢ Marketing UNIVBI)

0 Bir n) 0852-3I¢ ) INIVBI)

0 (Pascasarjana) B Admin@univbinainso | univbinainsan.c
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:—%@.2; 7 FAKULTAS ILMU TEKNIK

=

LEMBA PROPOSAL SKRIPSI

Nama : Dimas Agung
Nim 121020201690
Program Studi : Informatika
Pembimbing 1 : Novi Lestari, M.Kom
Pembimbing 2 : Bunga Intan, M. Kom S ’
Judul : Analisis Sentimen Terhadap Pemilihan Presiden Indonesia Tahun 2024 Di Sosial Media X
Menggunakan Metode Naive Bayes
TANDA TANGAN
NO [ TANGGAL TOPIK KOMENTAR PEMBIMBING PEMB'M"'NCQ
[ [ ee—t S — 1 (|
\ 7/[(’ - \’(1\»\:% (aAlA (a\r-\r l;do\:ﬂ/‘ﬂ
/lbl’i Yﬂ\\l\sa‘ L — \%v\;.&-' \’u(vvl\ {wu\waw
Seaps? wowmsr  sub ba
—— e Pocmak \eoet
e \«M\L L\\\cal\ \«\ '-n\“( )
‘ﬁt\w d-’b le §
\opar oo
e L\q\\vv\ < \ qf =
aya /L“' t\/ d
pugsladier , *
\cor ety
JLL"J
$
e
¢
o % | febare oy
2023 JPropasal - \N\’ e \“Mvoh Ymu\um
flev 8\ nawel kebd
PP \IACl" rlesae ardy
== \, g \ QA"
=z (u’»w\:«s \1#-41-' mL
|[\9| Xown
f gen Vot Vudem
¢
| — u\).\,ﬂﬂ ‘d’
| rglart o\ ey
A\

Lubuklinggau, 28 November 2023
Ketua Program Studi . \0FOTW.a{1kQ.
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FAKULTAS ILMU T

o1, Lubiik Kupang Kec, Lubuik

Nama : Dimas Agung
Nim :2102020169P
Program Studi : Informatika
Pembimbing 1 : Novi Lestari, M.Kom
Pembimbing 2 : Bunga Intan, M, Kom Tt -
Judul : Analisis Sentimen Terhadap Pemilihan Presiden Indonesia Tahun 2024 Di Sosial Media X
Menggunakan Metode Naive Bayes
TANDA TANGAN
NO | TANGGAL TOPIK KOMENTAR PEMBIMBING I PEMBIMBJNC;
1

— ‘u\;u\w “)XN\G)( AO-F\""'( (3¢
fmoa SaV¥e’ balsa avg

> Qg Y&’(\\?os’m = :
Hias | s |2 Bh
VEBE e gher b g B

badonon b ubeder

— lowu(\rﬁ(\ APRPALIEN do\a
(RIS 96 e A Eaw
Acdos\-

n Ayt W
/e L e Adean  Aigan -
/J( )/l‘/ru\q_j "]\'\\?\"SA\ ‘glu\\; R §7\ o W b ‘

S\
Sy o Jat\“”‘\ \;(N\\L.r\u
\i\(\__/ A
L 7cqnanal £ (\l.x\\k- o \Jr:\“" r—‘: | =
s \l/ 52 Yo C
- T3

Lubuklinggau, 2& Nowmb 2023
Ketua Program Studi . \WEOC Mk k.
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=== 4 FAKULTAS ILMU TEKNIK
AN UJIAN SKRIPSI
Nama Mahasiswa : Dimas Agung Prayoga
NIM :2102020169P
Jenjang Pendidikan  : Strata 1(S1)
Fakultas : llmu Teknik
Program Studi : Informatika
Konsentrasi : Pemograman
Judul :Analisis Sentimen Terhadap Pemilihan Presiden Indonesia Tahun
2024 Di Sosial Media X Menggunakan Metode Naive Bayes
Tanda Tangan L
No Dosen Penguji Komentar Perbaikan Uii . Tangan
jian Ravisi
evisi
1 | Novi Lestari, 77”/\1
M.Kom (l/

2 Bunga Intan,
M.Kom

3 | Dr. Rudi Kumniawan, orbelel e 53 ’
ST.lrtmcil(olfn ng[h g ‘f"’}MJ'f’:L‘ * & )

Lubuklinggau, .....cccceevvevevreuernenee. 2024
Ketua Program Studi...........ccevevvneneene

ktorat Universitas
na lnsan)
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3 0 A FAKULTAS ILMU TEKNIK
S S NVERSITAS “""‘:_‘_“,—;':,v—/ Jalan Jendral Bes: P D F ‘el Lubuk Kupang Kec. Lubuklinggau Selatan 1 Kota Lubuklinggau Provisl Sumatera Selatan
LEMBAR PERBAIKAN SEMINAR PROPOSAL SKRIPSI
Nama Mahasiswa : Dimas Agung Prayoga
NIM : 2102020169P
Jenjang Pendidikan : Strata1(S1)
Fakultas : llmu Teknik
Program Studi : Informatika
Konsentrasi : Pemograman
N T Tanda
anda Tang
No Dosen Penguji Komentar Perbaikan Ujian 1::\5:?

1 Novi Lestari, M.Kom

A

2 Bunga Intan, M.Kom

Dr. Rusk Kurwiauan S5 7K gm

4,
o
&,.

Judul : Analisis Sentimen Terhadap Pemilihan Presiden Indonesia Tahun
2024 Di Sosial Media X Menggunakan Metode Naive Bayes

Lubuklinggau, . ¥%.2...\&. =....2023
Ketua Program Studi Informatika

(Budi Santoso, M.Kom)

| L. 0733-4553932 (Rektorat Universitas F’ 0812-1826-6228  (Marketing UNIVBI)

0733-3280300 Bina Insan) | 0852-3151-5800  (Admin UNIVBI) g4

733-3280200 (Pascasarjana) % Admin@univbinainsan.ac.id « univbinainsan.ac.id - pasca.univbinainsan.ac.id
0733-3280 5Cas
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ANALISIS SENTIMEN TERHADA
TAHUN 2024 DI SOSIAL MEDIA X M

DEN INDONESIA
ETODE NAIVE BAYES

Diteas Ageay Prayoga' ntan’
Inforretita. Ueversite B Ltk Laggae, lodonsi
Reburyasa Sestern K ser, 'Sotermn Infi Universitss Biea lnsas, LabubLingeau, Indosesia

Esnil: 2102020 165y insthe usivbisairsen oo id, oos estar 03 5gnailosm,
“rengainea s upivinenea a: ol

Abstrak
Seaat ini, pergauna teodia sosaal hurys degal menginm poses Sk denpan tutas kiankie
280 per twoet untuk akus stendar, Sin 25000 per tweet untuk akun berlingganan. Mereka jugs
dapet mengirim gambar dan video, yang descbin schogai tweet. Mesurut Kamus Bessr Bahasy

donesn (KEBI, amlsas wpakas alah <du komp dari opertion minmg
S Aadcfinisikes sebage “pondaper a2 pand yaug didasari okeh s s yeng
bericteh chadap sessatu (ber e dengan pertimbangan piciran)”. Penulis peaclitiao ini

menggumaban@lpocitme Naive Bayes mituk mengep seafimen tweet bertahasa Indosesia,
Penelitie ini merggufikan modkl Meltimomial Nafve Bayes, vang menghasilkan nilii skurasi

g dan Ry dma lauh des 1000 die uji, Berdasarkan ssdai akuess tesebet
Multinoreal Naive Bayes menghassikan hasil yang poling baik.

Kara Kuneé=Naiw doyes. Kasitdase x.

Adstract
Cwrently, socknl wada msers cow anly condf et messages Wl 6
280 pwer puwet fow examdand acoonws, ond 25 00 pev twend S swbncrpdaon aveesonts. They cam
afso send (onages ane véleos, whivk wre refereed o 2 tneets. fcewraivg (0 tive Kamus Besar
Bakvisa Iadonesia (RBB. seanment analysis (5 one cosmmenr of opinion stding. Seatiwen is
defned ax “au opvwion ov wew bdaredd ow excesenve feelnge towands casweking fcontran: (o
ohe cowshderanon of the sy~ The awtbor of this sand) wsad she Navve Bayes afgonim o et
e seatiwean) of fauloweskas fweedy, iy stads Bud tise Mulisomial Nalvwe Sees modid,
wilioh resulred M an aceuraey wilie o TI% o WES valsing damr and 1026 test dota. Based
an g aciarny e Mulimowia! Naive Saver peodcrs she beed renlic

Keywords—N e Mayes; clasgpeation, x
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I PENDAHURLAN

Wiedin sosiel  memupakn
medin  komunikasi untuk me
pikimon, pendapat, dan gEgearian informasi o
et leknologl saat in, X merupakan salab saa
platform  media  sesial  vang saat i
banyak digunakan eleh masyarakat khususny
a di Indoncssp. Salah sat plaform media di
mana  setap orong  dapa! omencan dan
memperdebatkan penstiwa terking  adalah
Twitter, yang bergant pama  menjudi w
Dengan 24 juta pelanggan, platform ini masih
cukup  mnggn i Indonesiz, Indonesia
monupakan pengguna X worbesar kelima &
cluri, memert laporan femschat. Semendara
i, jumbsh penggom o secara global 1elah
menurun poda tahun 2023, terdapm 353,90
juta pengguna i oseluruh dunia, unen 393
persen darl tabun 2022 [1], Pengruna deisgan
akun staredar atng grates hamva dapat memgrinm
whs  otau tweel & akun  x hingga
2810 knrakier, Akun berlangganun alau premi
une dupat  oeemgammm horega 250,000
kamkter per mweet, termasuk gambar don
video,  Pesan-pesan oo disebut  sebagal
tweet [2]. Schagnn bukb dan kemudahan
penzmnmnn ntereet dan kemajuan teknolsg,
meedio sosial telah berevolusi menjadi scbuah
platboem untuk bereksgires dun
mengapresiasi secam  onfine [3]. Bianyak
penggana 1 vang ikut ambil bagion dalam
semangst di sekitar pemmbihan pressden 224
qll,:ngzn. tweel pilpres memposting komentar
singkar yang mengekspresikan ketidak puasa
n mereka  terhadap  ikfim saat ind o gtau
dukungan wmiuk calon preswden vang ada, &
SAMPINE pesIn-pesin hias vang
mengekspresikan ketidakpuasan selamaka
mpanye pilpees “Epilpres20247 adulaheon
ah tagar vang seilang  ten gle x,
Kamus Besor Bahbasn Indonesin | KEBRL) m
emasukkon  analisis  sentimen.  Analisis
sembfmen di defimsikan sehagm “pendapat
Wi pandung:m yang diclusurkan pnaﬂn
perasaan yang  berlebihan  temang sesw
atu (berientmngan dengan  pertimbangan

Rem h

rmark)

pikiran)”. Annbisiz sentimentt dopat diy
unskan wntuk menemukan  wen  pasar
alou  umtuk  memeriksa sikap  terhadop
suad lopek berbentu.

TLMETODOLDGT PENELITIAN

A Metade Penclitian

Matodislogi peselition yang  cigunakan
adalah penclitian mntitatf, yang fenamn
difokuskon poda fitur-finer - pengukuron
proses  sosinl  secam obektil. Setiap
feromenn sasil divmikon menjsh sem
mlah komponen masalahoariabel dan indi
kator agar dapat divkur.

B, Metode Pengumpalan Data
Drta pwoet dari akun % adalaly daa
yang digunskan Crawling data  adalah
proses @i mana pe.‘.m.l!ix mienpauniak
an  fasilitas auth  twoken  akun  x
untuk memlapaikan data tweel dan meds
sosial . ata i kemuodinn dikumpulian
ke dalam file Excel don  dipadikan
dataser. Kata kunci digunakan  oleh para
akademzs  untuk  menguimgulkan data
tweet yang kermuhan  digunakan sehagni
daiaset dan disimpan dalam file Excel
Para penuhs dalom penelinon ot lelib
mengpunskon  soumbab  teknik
aibapun metodenya sehagai herikut
Studi Literator winuk menycbesaikan
||11'¢sd|g,;|s;i my, penubis mengumpalkon
tearisteort  vang  herknetan dengon
penelitian ini. Huku-buku  referensi,
haedl penelitian (juzrml dan
skripsi), dan publikosi terkait merup
akan sumber-sumber leon Selamm g,
peneliti imi memeriksa sejumlah
satug weh yang  berkardan dengan
pembelajoran mesin dan model pem
belajuran mesin
2 Uniek roemuodahkan analisis semtnnen,
data prmer  vang  digunakan antuk
penelitinn mi wng ielalh  diambil
langsung  dari iwect pengguna mccia
sl

Mmas Aganp Prayogs, Copenpght © 2025, Universias Binag Insan, Page 2
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3. SBalah satn  langkabh v
wleh seorang  penclit

mpulkan informasi  dan dotabose
adalah erawling  data, Pengumpulan
dalm imi berasal i semver ow,

yang diungoh dar basis data sehagn
pengaura, Scrver media sosial x adafah
sumber  pengumpulan doa dmi
yang diunduh sebagai sejumlah besar
tw et dan pengEuna hescerta
properiinya

. Mepde Analisa

Pendebkatan klasifikan  Naive Hayis aclalah
teknik  analisis yang  digunakon dabam
penelitzan ini. Selon menggunakan apal
senfimen  untek  mengkateporikan  datn ke
dalam  kelas sentimen  positif, netral. dan
negutif, model  Multinominl  Malve  Bayes
degunnknn untuk menghosilkan prediks
boik otk regresi maupan pade klnsifikasi,
Par pemelinn mangguikan
nilal  perbandingan  data pekatihan dan
pmgqulﬂalnml. dalum penehitian g, viitu
Sty dota pekatihan dan 0% data
pengujman. Adgortinn Mative
Eemden  melakukan  pelathan dengan
moengidentifikasi (o data di sctap kelas vang
dipisahkan  mengadi s '|'.H.'.|;I|'i|.'||l|'| Thtn
wsting selamutiva digunakan uniuk menilai
hasil pelatthan datn dari pendekatan Malve
Hayes Multinonmial. Untuk
menentukan  akumsi dan  presisi, evoluasi
dilakukan  dengan menggunakan  library
Ving m:munﬂ,’umk:lﬂ pendekatin Nive
Bayes, khusosnya Confugon Matrx, untuk
mencan nilad accwacy, precsion, recall dan
Fl-scare

Hayes

. Metode Pengujinn dan Pengolahon Dot

1. ‘.-1Ebmln'm13uj|:|:n

Dengan  mengpanakan  algoritma Maive
Bayes, metode pengujian dalam penelitinn mi
meneniukan  apakab sentimen  terdinn  dan
sentimen  positif oo negatif omuk

mendapatkon akuramoya dan mlnks
kebingungan yang  menampilkan  hasil
proses klasifikasi,

1. Akuras adalal tegkat di mana nils
aktml dan nilai vang ﬂnpﬁu:ﬂ
sehaniing dikenal sebagn pkursi,

Akgirag=

2. Precisien meniln okomst st
kotepatan model  dengan mclibag
prediksi yang berhasil. Ketikn msode]
memniliki wogkat posiif pala yans
linggi. precision  adolab statistik
yang  boerhargan  Nilar procigoen
dapat dilesmukan  mengpunakan
ramus hemkat

TP
FN+TP

Precision -

3. Becall n|¢111|u|-:|.|.'r Juimlah milm
posatif nymin yang ielah dilabeli oleh
madel  sebamin malan posinf asle
Betiks tngkat False Meganl  besar
sintisttk yang disehut recall dipn
makan. Metnk yang penating uniuk

memitlih madel optimn|
aclnlah recall, Kunus recall
adalah sebagai berikut:
RiL
Reeall = _”
Fh+TP

ds

Flasil rate-rata dori kedon matnks
tesebut diperoleh usiuk  membus
Fl-sgore, yang  dipmakan  untuk
memhandingkan presest keshsmya
Dengan menggunakan s
berikut umtuk menermuakon nila F1-

Mimas Aganp Pravops, Copenipht © 2025 Universins Bina Inson, Page ®




Protected by PDF Anti-Copy Free

(Upgrade to Pro Version to Remove the Watermark)

i

B

R

scorg,  padn Flescore
pandanzan VINE

hm'ﬂpﬂ:h‘n'lr'
mengenal Keseunbangan antar presis

dan recall dalom  evoluasi kinena
mislelberikit  romms antuk mencan
nilni Fl-score:

Fi=  Precision x Recall

Precision + Recall

E. Pengolahan Data

Kumgukan data yang diperoleh  dengan
L'mw||ng x Bovect dan :|r.||.'5|g,.:|r:|h| token nuth
dom akum s berdasarkan  #pilpres  dan
Hpilpres 24 adalah yare diguiakan. Data o
didmimpulkan mulai anggal 24 Maret, ketika

kontroverst pemibhan presden Indonesia
berada di puncakoya.
Add tiga |enes daka pelitihan,

penguian dan valkbed Model pengklasilikos:
ditwnt dengon mengpurakan data pelatihan
i pads  Data bam i diprodikss
menggunakan model pengklasifikasi yung
telah bt atau diwlil_]iu‘l aleh Emmpider,
Kesepatan  klarifikasi - data diukor  dengan
mengeunnkan dits pengupian. Terdapat 1029
sampel pada kelas negatill 3062 wampel puda
kelns positif, don 1683 sampel poda kelas
metral Data mi dipisahkan menjadi tiga kelas
negitif, netml, dan positif, Total ada 3776
saumipel.

L e

Susber ; Media Soaanl X, 224
Ciambar. 1 fiagirm Perase
Contoh Detaset diambil poda mbel |

Informazs: vy diperoich dan situs
media sosinl x akan diproses  melatn
pengumpulon datn awal yang mencakup
berbagai langkah  preprocessing schelum
akhirmya  diberi  label secam  sistematis
sesual kebumban stodic Berikut langkoh
yang terfibat dalam  proses preprocessing
dan plabelan
. Laheling [Data
Untuk menentukan apakah emosi ying
dungkapkan dalam tweet dan komentar
tersebal posiial alan negatil

Tabel |. Contah Deata tweel

Sentimen Tareet
Iyalah Tiga Knfi Pilpres Kalah
Megntif Muouly Hemrti hinlak
Alum Semesin
18
Ketus  Umum  Pardai Golkar
Adrilumg Hararto
Metral Mengusulkan Ciibran
Ruknbumimg  Raka Kebagai
Calon Wakil Presiden
Cowapres  Prabown Subianto
Unwwk  Pemilikan Presiden
| Pilpres2024
Esalah  Drama Akhir Tahun
Poxinf Agalags Melendekati Pilpoues
2024 Dmkung Yong Pasti Aja
Canjar Mahfud

Sumber © Mecdin Sosial X, 2023

2. Preprocessing

Preprocessing  adalah  Fangkah
penting  dalam  text  mining  kERa
dipertukan MERYHI T datan yang
diperiukan dan menghapus  bagian yang
tidak  diperlukan  schingga porhitungan
algoritma menjadi lehah etektif ketika datn
memamik @hap klasifikas, [4]

m Mormalsmasi
Tindadan untuk
dan memederhinakan babosa tweet ngar
kebth mudah dil:lngnuu olel  mesde]
amalisis  semtimen  dikenal  schapgai
normalisusi. Hal imi  membuat eks kebib
konsisten dan modab dikelola oleh model

miembersthian

Thimas Agunp Pravoga, Copyaight © 2025 Universitas Bina Insn, Page £
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b, Cleansing
langkahk  pruproses  van
untuk menghilngk;
dengan  membersihkan kata-kita
peniing. Karcina - mercka tidak
mempenganihn nilan emosh keea-kaa
scperti hasltag (¥ Lusemame (i@, ik
(b koo (), dan tanda boca lainnya
dihilangkan  Angka akan dihilangkan
jikn mdn,  Selwn wu,  satn spas
nkan digumkan  sebagar  pengganh
ﬂh-umrm.s[lam

c. Case Foldmg
Cause folding proses menguhal semun
hurmf I:a.]'nq'l‘.al dalam  1eks n!crljadi

husuf kel

d. Stopwords B
Swpwords adalah whap dalam proses
menghapis kaio-kata yang

ditermukan dalam daftar stopwond,
e, Tokenszing
Tokenzing proscs memecah  menjal
kata-kata penyusunmyn dikennl sehagm
nkenee. Sebuah spasi  abnu kemma ()
berfungs schagat pemixaly
{2 Translale
Untuk  onalists senwmen, teks habasa
Indonesia ditenermabkan ke dalam
bahasa Inggris model  pembelajaran
mesin febih berkernbamg dan
memiliki  ckosistem  dukungan vang
ledih has,
. Stemming
Pustakn  semming  Python vang
dischuwt  Snowball  Sternmer digunak
anProses  menghilungkan prefiks,
infiks, dan sufiks dan sdbuah  kata
untuk menentokan bemtuk  dasar ata
akarmya dekenal sebapal stemming

o

M. HASIL DAN PEMBAHASAN
Tweet Harvest, yang  dikembangkan
dengan  bohnsa  pemrograman MNodejs,
digunakon uwink  mengumpolkan dat,
Menginstal Wedejs di lingkungan  Goople
Colob  dengan menginstal  twedt  harvest
menggunakan perintah! npx -ves tweet-
harvestie 26,0 -0 adalab langhabh  pertuna
clularn proses pengumpubuon dat ol
A, Talap Pengumpulan Data
Setelab u, pengumpulan data dapar
ditamputkan berdusarkan kebutuhan
penelit. Erun ribu data berhasil

)

7

dikumpulkan selamo pengambilan can
Mamun  jumlabitya menjadi 5776 datn
seleluh preprocessing. Tign kolom duta
yang akan diproses sebelumnya adalah
created at, id str, dan full text; kodom
Tull_test  akon  melalui  pemgesesan
sehelumnyn. [rain terschin
diambil pada bulan Maret 2024

B, Tahap Preproceing
Tupan dare langkah  preprocessing

untuk mengabsh dota vang dikumpilkan

ke dolam tormat digorakan untukl analisis

selimpnya, Google Colab  digunukan
bk mrnerapkin prosstur pri-
pemrosesan inl, yang dilakukan dengan
bahasn pemeogranman Fython,

Adnpun  lungkah-langkah  preprocessing

sehagai berilut:

| Clvansing proses menghapos kata kaka
sepertl hosheag (), nmama  penggang
{ad, nwok L)L dan koma o ()
yung cickstmk din kKomentar tweet dh
akun x.

B e
" Lo e s oy A
LT - ap T
sy -
§ E— P— .
= Bl D b st e e g

B e b e e T

oy e fdny e By T o AN A P
e

A e ] S} Bt Y g
-

B R LI ANTYLRS. S R e
e

—
i b e i v e i v
e e Moo bd

FrEns A e R e s 'IFIH.F.'-II'I..\.I-.'\JI!'IU
(g R P i s S et w1 St
[ U ——— e

Gianahar. 2 Hasdl Cleang

(]

. Case foldmg yaim merupakan proses
pengolohan  teks dengan fujuan
mengubak sctiap horel kapital dalun

teks  mempadi hured keal  dun
memastikan  dbkenal sebagm case
fuslelng,

iy Againg Pravogs, Copanpht © 2025, Universitns B lnsan, Page 5
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Gambar. 3 Hasl Case Folding Drvata, G, ponpitbon, e HEns  Dmeti G fepthen. ioe. Serta
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Gambar. 5 Hasil Stopwords
3. Tekmk tokenizing membagi  Kalimat

menjadi bagian-bagian yang lebih kecil,

Delimiters sepecti koma -stas spasi () 5. Menyedeshanakan teks untuk

tweet
memudahkan  pemrosesan oleh  model

Som e oweeme analisis sentimen  dikenal  scbagai
REAUSEL normalisasi.  Setiop  kesalahan  atau
._-.::: m;£ singkatan akan diubah menjadi bahasa
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Tokenizing

digunakan  untuk

yang lebib formal dan standar.

3Te6
5167
5168
5168
5
s
s
53
e
515

a

Translate  Untuk  analisis

EEhnslate

comnged

saksi huby genjar mavfud serat Jaksara pilpess...

pilpres modal gate ya pengen menang masac hany...

selisih suara bagainara duetd ollpres ulang 3.,

biayaln dans pilores

aasden tetng hasil 2ilpres amat politik i

pilgees goin kalo ashisi jaub bait dasat cazal

laparg dada saja tidak mas kalad tidak ikat ho...

tineas asdn pilpees ulasg anies baswedse menirg

tidak bisa tidur efet pilores

irstagren serun foto crang pose pradovd mEta ...
CGambar. 6 Hasil Normalisasi

sentimen,
digunakan untuk

menghilangkan  kata-kata yang tidak
perlu dan daftar stopword  bagian dan
proses tahapan dan tahapan pengolaban
data preprocessing stopwords.

menerjiemahkan  teks bahasa Indonesia
ke dalam  bahasa  Inggnsagar
pembelajaran mesin - TextBlob  dapat
lebih memahaminya.

Drimas Agung Prayoga, Copyright © 2025 Universitas Bina lnsan, Page 6
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Gambar. 7 Hasil Translate

-

7. Snowball stemmer dibuat Khusus untuk
bahasy Inggris, adapat  digunakan

untuk mengubah kata dengan cepat dan
fleksibel
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Gambar. 8 Hasil stemming

8. Dengan menggunakan label ini, tiga
kategori positif, netral, dan  negative
untuk  membedakan satu sama  lan
Prosedur mi chsclesaikan  dengan
menggunakan perpustakain textblob,
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CGambar. 9 Hasil labeling

tJ

Tahap Hasil Klasifikas:
Klassfikas:  dan evaluasi
langkahdangkah benkutnya setelah
pelabelan  data.  Data pelatthan  dan
pengujian kemuodian  dipisahkan  darni
data yang telah dilabeli. Pendekatan
Multinomial Naive Bayes  digunakan
dalam pekerjaan ini untuk Klasifikasi
dan penilazan,

Pemisuhan data pengugian dan pelatihan
Setelah ducffidiproses, data tersebut
cipisahkan menjuc data pelatihan dan
data  pengujian.  Pxdn  pengujian m
menggunakan rasio 906 10%,
Klasifikas: dan penilsan Naive Bayes
hasil dan kategy i dan pemla
metxle Multinonual Naive Bayes
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Gambar. 10 Hasl klasfikas

Pembahasan

Studs ini menggunakan algoritms Naive
Bayes untuk menganaliss sentiment i
platform media sosial X terkait dengan
pemiliban presiden  Indonesia 2024,
Nodejs  hanya  digunakan  untuk
mengumpulkan tweet sebaga sumber
data sentimen, dan data dikempulkan
menggunakan  teknik  crwling  dan
platform media sosial Setelah prosedur
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O

o pp

pengumpulan data, 5.776
melalui tahap praproses.

Penandaan  data  berdasarkan
cmosi tweet publik Indonesia. Setelah
penyelesaian  prosedur  pelabelan,
pendekatan - Nalve  Bayes  untuk
mengklasifikasikan dan mengevaluasi

datr 3062 data dengan sentimen positat’
dan 1029 data dengan sentimen negatat’

diperoleh  dan  pelabelan, sedangkan
1685 data  memiliki sentimen  netral,
permsshan dala im menawarkan
tngkat akurasi  yang  tinggi,  dats
Ehwdian  dibagi dengan  persentase
W% untwk dmta pelatiban dan 10%
untwk @ dota  peoguian.  Scbuah
presisi sebesar 0,74, recall sebesar 0,73,
Fl-score scbesar 0,73, dan akuras
tertinggi  sebesar 073 semua
dicapai menggunakan  model
Multmomial.

IV. KESIMPULAN
1. ldentfikast TextBlob pelabelan kelas dan

algoritma Naive Bayes, tiga kelas posiuf,
negatif, dan netral untuk disdentifikasi,

2. penclitian dilakukan didapat hasil terbaik

tmin_split sebesar 9% random_state 63,
model Multinomial Naive
Bayes menghasilkan  hasil terbaik  dalam
penelitian ini, dengan akurssi sebesar 73%.
Pendekatan multinomial dapat diterspkan
pada klasifikasi senument media sosal.

V. SARAN

Saran  dan  penulis adalah 9«!3]»!
beberapa bal yang dapat ditambahkan
atau  diperbaiki untk  penelitian
selanjutnya, yaitu:

1. Jumiah tweet disurankan agar  tweet

tambahan  digunakan untuk memperluas
data pelatihan dan menmgkatkan akuras
Kitegorisas,

Daharupkan
bahwa sescorang yvang  benar-bemar ahl
dalam  topik ersebut  akan  melakukan
penugasan sentimen manual,

)
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