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ABSTRACT

The Government of Indonesi the Program Indonesia Pintar (PIP),
supports the education of chi underprivileged families. However, the
selection process for PIP recipients at PKBM Orange Muara Kelingi is still
conducted manually, which is time-consuming and prone to errors. This research
aims to design a machine learning-based selection system to improve efficiency and
accuracy in determining eligible students for assistance. The research utilizes the
Naive Bayes and K-Nearest Neighbor (KNN) algorithms as classification
techniques. Student data, including age, parental income, number of dependents,
and KIP/KPS ownership status, serve as the main attributes. The system
development follows the Knowledge Discovery in Database (KDD) approach,
encompassing data collection, labeling, transformation, modeling, and evaluation.
The best-performing algorithm is implemented in a simple web page, allowing users
to view classification results in real-time. The findings reveal that the KNN
algorithm outperforms Naive Bayes in terms of accuracy, precision, and recall.
Naive Bayes achieves an accuracy of 97%, precision of 100%, and recall of 95%,
while KNN achieves an accuracy of 99%, precision of 100%, and recall of 97%.
This system not only automates the selection of PIP recipients but also accelerates
and enhances the accuracy of the process. This research contributes to supporting
the digitalization of Indonesia's education system, particularly in the distribution
of PIP assistance.

Keyword : Machine Learning, KDD , Naive Bayes, KNN, PIP
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ABSTRAK

Pemerintah Indonesia melal Indonesia Pintar (PIP) mendukung
pendidikan anak-anak dari kel g mampu. Namun, seleksi penerima PIP
di PKBM Orange Muara Kelingi masih dilakukan secara manual, yang memakan
waktu lama dan rawan kesalahan. Penelitian ini bertujuan merancang sistem seleksi
berbasis machine learning untuk meningkatkan efisiensi dan akurasi dalam
menentukan siswa yang layak diusulkan menerima bantuan. Metode penelitian
menggunakan algoritma Naive Bayes dan K-Nearest Neighbor (KNN) sebagai
teknik klasifikasi. Data siswa yang meliputi usia, penghasilan orang tua, jumlah
tanggungan, dan status kepemilikan KIP/KPS digunakan sebagai atribut utama.
Proses pengembangan sistem mengikuti pendekatan Knowledge Discovery in
Database (KDD) yang meliputi pengumpulan data, pelabelan, transformasi,
pemodelan, dan evaluasi. Algoritma terbaik digunakan untuk membuat halaman
web sederhana yang mempermudah pengguna dalam melihat hasil klasifikasi
secara real-time. Hasil penelitian menunjukkan bahwa algoritma KNN memiliki
performa yang lebih baik dibandingkan dengan Naive Bayes berdasarkan metrik
akurasi, presisi, dan recall. Algoritma Naive Bayes mencapai akurasi sebesar 97%,
presisi 100%, dan recall 95%, sedangkan algoritma KNN mencapai akurasi sebesar
99%, presisi 100%, dan recall 97%. Sistem ini tidak hanya mengotomatisasi seleksi
penerima PIP, tetapi juga mempercepat dan meningkatkan keakuratan proses.
Penelitian ini berkontribusi dalam mendukung digitalisasi sistem pendidikan di
Indonesia, khususnya dalam proses penyaluran bantuan PIP.

Kata kunci : Machine Learning, KDD , Naive Bayes, KNN, PIP
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BAB 1

1.1 Latar Belakang Penelitia
Pemerintah terus berupaya meningkatkan kualitas pendidikan, salah
satunya melalui Program Indonesia Pintar (PIP), sebuah program bantuan dana
yang disalurkan melalui Kartu Indonesia Pintar (KIP). PIP merupakan bantuan
yang ditujukan kepada siswa dari keluarga kurang mampu untuk mendukung
kegiatan belajar di sekolah[1]. Program ini bertujuan membantu pembiayaan
pendidikan personal bagi siswa miskin atau rentan miskin yang masih terdaftar
di jenjang pendidikan dasar dan menengah. PIP dirancang untuk memastikan
anak-anak wusia sekolah tetap mendapatkan akses pendidikan hingga
menyelesaikan pendidikan menengah, baik melalui jalur formal maupun non-
formal. Namun, masih terdapat sekolah yang belum mampu menyeleksi siswa
secara otomatis dan terkomputerisasi dalam menentukan calon penerima
beasiswa[2]. Syarat siswa yang berhak menerima bantuan Program Indonesia
Pintar (PIP) dapat dilihat pada bab kajian pustaka.

Pada tanggal 24 Mei 2017, didirikanlah PKBM Orange Muara Kelingi
yang beralamat di JI. Mawar RT 06, Kelurahan Muara Kelingi, Kecamatan
Muara Kelingi. PKBM Orange Muara Kelingi merupakan lembaga pendidikan
nonformal yang bergerak di bidang pendidikan, di bawah pengawasan dan
bimbingan Dinas Pendidikan Kabupaten. Lembaga ini berlokasi di tingkat
kecamatan dan dapat didirikan oleh pihak mana pun yang telah memenuhi
persyaratan kelembagaan. Saat ini, PKBM Orange memiliki 245 siswa,
sebagian besar berasal dari keluarga kurang mampu. Namun, hingga kini pihak
sekolah belum pernah mengajukan bantuan Program Indonesia Pintar (PIP)
bagi siswa yang membutuhkan. Hal ini disebabkan oleh kendala dalam proses
seleksi siswa yang layak menerima bantuan. Salah satu metode seleksi yang
bisa digunakan adalah secara manual dengan membandingkan data siswa
secara individual, namun dapat memakan waktu lama dan cukup rumit untuk

menghasilkan keputusan yang akurat. Dengan adanya permasalahan tersebut,

1
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diperlukan sistem atau metode yang lebih efisien untuk memastikan bantuan
dapat tepat sasaran dan me kesejahteraan siswa secara maksimal.

onesia Pintar (PIP) di PKBM Orange

Alur penerimaan Pr
dimulai dengan sosialisasi ng tua/wali dan siswa mengenai PIP serta
prosedur pengajuan. Sekolah kemudian mengumpulkan data siswa yang
memenuhi syarat, seperti siswa dari keluarga tidak mampu yang terdaftar di
DTKS, pemegang KIP (Kartu Indonesia Pintar), siswa yatim/piatu, atau yang
berkebutuhan khusus. Orang tua/wali menyerahkan dokumen pendukung
seperti KIP, KPS, Kartu PKH, atau Surat Keterangan Tidak Mampu. Data calon
penerima diverifikasi secara manual oleh pihak sekolah untuk memastikan
kelengkapan dokumen dan kesesuaian kriteria. Operator sekolah selanjutnya
mengusulkan data siswa yang layak melalui sistem Dapodik. Alur lengkap dan
Diagram penerimaan PIP di PKBM Orange bisa dilihat pada bab Metodologi
Penelitian.

Oleh karena itu, berdasarkan permasalahan yang dihadapi di PKBM
Orange, peneliti mengangkat judul “Implementasi Machine Learning dalam
Penentuan Penerima Program Indonesia Pintar (PIP) di PKBM Orange Muara
Kelingi” dengan mengusulkan solusi berupa penerapan teknik pembelajaran
mesin untuk mempercepat dan meningkatkan akurasi dalam proses seleksi
penentuan siswa yang akan diusulkan sebagai calon penerima beasiswa PIP.
Dalam penelitian ini, peneliti menerapkan konsep data mining dengan dua
Algoritma Klasifikasi, Naive Bayes (NB)[3] dan K-Nearest Neighbor
(KNN)[4]. Tujuan menggunakan machine learning dengan dua algoritma
adalah untuk membandikan algoritma mana yang terbaik untuk seleksi calon
penerima bantuan beasiswa PIP di PKBM Orange. Penelitian yang dilakukan
ini berkontribusi terhadap pengembangan model untuk sistem penentuan
penerima bantuan Program Indonesia Pintar (PIP) di PKBM Orange Muara
Kelingi. Taknik machine learning dipilih karena dapat menyeleksi secara
otomatis dan mempersingkat waktu[5]. Model terbaik yang dihasilkan
nantinya akan ditampilkan melalui satu halaman web sederhana, sehingga

pengguna dapat dengan mudah melihat hasil klasifikasi secara real-time.
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1.2 Identi lkI:lSi Masalah

sebagai berikut:

a.

Identifikasi masalah y t diambil dari latar belakang diatas adalah

Ketidakmampuan PK e dalam Menyeleksi Siswa Penerima PIP
Secara Otomatis dan Terkomputerisas.

Proses Seleksi Manual Memakan Waktu Lama dan Rentan Terhadap
Kesalahan.

Belum Diterapkannya Teknologi Pembelajaran Mesin (Machine learning)
untuk Mempercepat dan Mengoptimalkan Seleksi.

Perlunya Pembandingan Antara Berbagai Algoritma Machine learning

untuk Menemukan Model Terbaik.

1.3 Rumusan Masalah

Berdasarkan latar belakang yang telah dikemukakan diatas, maka dapat

ditarik perumusan masalah, bagaimana menerapkan dan membandingkan

algoritma Naive Bayes (NB) dan K-Nearest Neighbor (KNN) dalam sistem

berbasis machine learning untuk mempercepat, mengotomatisasi, dan

meningkatkan akurasi seleksi calon penerima Program Indonesia Pintar (PIP)

di PKBM Orange Muara Kelingi?

1.4 Batasan Masalah

Adapun batasan masalah dalam penelitian ini adalah sebagai berikut:
Aplikasi ini dirancang khusus untuk melakukan seleksi calon penerima
beasiswa Program Indonesia Pintar (PIP).

Data yang dikelola dalam sistem ini hanya mencakup data siswa.

Input sistem berupa data siswa, sedangkan proses yang dirancang meliputi
seleksi calon penerima beasiswa menggunakan algoritma Naive Bayes dan
K-Nearest Neighbor (KNN). Output sistem adalah hasil seleksi calon

penerima beasiswa.
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d. Penggunaan metode klasifikasi dilakukan untuk menentukan siswa yang
layak dan tidak layak sebagai calon penerima beasiswa, dengan

Naive Bayes dan KNN.

memilih algoritma ter
e. Sistem ini mencakup ifikasi dan satu halaman web sederhana
untuk melihat klasifikasi real-time. Hasil seleksi machine learning akan

diajukan melalui aplikasi Dapodik.

1.5 Tujuan Penelitian

Tujuan dari penelitian ini adalah merancang dan membangun sistem yang
dapat digunakan oleh PKBM Orange, khususnya di bidang Kesiswaan, untuk
melakukan proses seleksi calon penerima beasiswa Program Indonesia Pintar
(PIP) di PKBM Orange Muara Kelingi dengan fungsionalitas sebagai berikut:
a. Memproses seleksi calon penerima beasiswa PIP secara otomatis.
b. Menentukan calon penerima beasiswa dengan lebih cepat.
c. Memberikan hasil seleksi yang efisien dan akurat.
d. Memilih algoritma terbaik antara Naive Bayes dan K-Nearest Neighbor

(KNN) dalam proses penentuan calon penerima beasiswa PIP.

1.6 Manfaat Penelitian
Adapun manfaat dari penelitian ini adalah :
1.6.1 Bagi Penulis
Penulis memperoleh manfaat berupa penambahan wawasan serta
penerapan ilmu pengetahuan yang telah dipelajari selama perkuliahan
secara  langsung, sehingga dapat lebih memahami dan

mengembangkannya.

1.6.2 Bagi Pihak Sekolah Tempat Peneliti
Hasil penelitian ini berguna bagi tim penyeleksi calon penerima
beasiswa PIP dengan menyediakan proses seleksi yang otomatis dan
terkomputerisasi. Hal ini juga meningkatkan efisiensi dan efektivitas

kerja layanan di bidang kesiswaan.
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1.6.3 Bagi Pembaca

referensi dan bahan

Pembaca dapat

il manfaat dari penelitian ini sebagai

g berkualitas untuk perkembangan ilmu

pengetahuan. Penelitian ini dapat memperluas wawasan, memperkaya

data ilmiah, dan menjadi rujukan bagi peneliti lanjutan yang berminat

mendalami permasalahan serupa.

1.7 Sistematika Penulisan

Secara keseluruhan, skripsi ini disusun dalam lima bab agar

pembahasannya lebih terstruktur dan mudah dipahami. Berikut adalah

sistematika penulisannya :

BAB I

BAB 11

BAB III

BAB IV

BAB YV

PENDAHULUAN

Bab ini menguraikan latar belakang, rumusan, dan batasan
masalah, serta menjelaskan tujuan, metodologi penelitian, dan
sistematika penulisan skripsi.

KAJIAN PUSTAKA

Dalam bab ini diuraikan tentang teori dasar yang dipergunakan
dalam penyusunan skripsi, antara lain: machine learning, data
mining, klasifikasi, serta teori pendukung lainnya.
METODOLOGI PENELITIAN

Bab ini diuraikan seacara rinci metodologi dalam pengembangan
sistem

HASIL PENELITIAN DAN PEMBAHASAN

Dalam bab ini akan diuraikan dan dibahas hasil perancangan
sistem yang dibuat untuk diimplementasikan di PKBM Orange.
KESIMPULAN DAN SARAN

Bab ini berisi kesimpulan dari penelitian serta saran yang

bermanfaat untuk pengembangan di masa depan
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BAB 11

PUSTAKA

2.1 Literatur
Pada bab ini akan dijelaskan mengenai teori-teori yang digunakan dalam
penelitian ini yaitu, teori mengenai machine learning, data mining, klasifikasi,
Naive Bayes, KNN, dapodik, Program Indonesia Pintar (PIP) dan PKBM

Orange. Penjelasan teori-teori tersebut akan dijelaskan sebagai berikut:

2.1.1 Machine learning

Machine Learning (ML) atau pembelajaran mesin merupakan
pendekatan dalam A/ yang banyak digunakan untuk menggantikan atau
menirukan perilaku manusia untuk menyelesaikan masalah atau
melakukan otomatisasi. Sesuai namanya, ML mencoba menirukan
bagaimana proses manusia atau makhluk cerdas belajar dan
mengeneralisasi. Setidaknya ada dua aplikasi utama dalam ML yaitu,
klasifikasi dan prediksi. Ciri khas dari ML adalah adanya proses
pelatihan, pembelajaran, atau training. Oleh karena itu, ML
membutuhkan data untuk dipelajari yang disebut sebagai data
training|6].

Klasifikasi adalah metode dalam ML yang digunakan oleh mesin
untuk memilah atau mengklasifikasikan obyek berdasarkan ciri tertentu
sebagaimana manusia mencoba membedakan benda satu dengan yang
lain. Sedangkan prediksi atau regresi digunakan oleh mesin untuk
menerka keluaran dari suatu data masukan berdasarkan data yang sudah
dipelajari dalam training{7]. Secara umum machine learning terbagi
menjadi tiga kategori: Supervised Learning, Unsupervised Learning, dan
Reinforcement Learning [8]. Jenis-jenis pembelajaran mesin bisa dilihat

pada Gambar 2.1 .
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Gambar 2.1 Jenis-jenis Pembelajaran Mesin

Supervised Learning adalah salah satu tipe algoritma pelatihan
dengan mengandalkan kumpulan data yang sudah berlabel dengan benar.
Tujuan dari supervised learning adalah untuk membuat model yang dapat
memprediksi output yang benar dari input yang diberikan[9].

Unsupervised learning adalah teknik machine learning yang
mempelajari kumpulan data yang tidak memiliki label. Tujuannya adalah
untuk menemukan pola dan informasi, yang berguna untuk
mengkelompokkan atau mengkategorikan data. Algoritma ini bukan
bersifat prediktif sehingga tidak memiliki dataset training, melainkan
pembelajaran dari data yang telah ada[9].

Reinforcement Learning adalah salah satu teknik dalam machine
learning yang dilatih melalui sistem #rial dan error. Teknik ini
memungkinkan untuk belajar dari pengalaman dan memaksimalkan
kinerjanya dengan memperoleh umpan balik dari lingkungan sekitarnya.
Tujuan dari metode ini adalah agar agen bisa menemukan strategi terbaik
untuk mencapai hasil yang maksimal dalam jangka panjang[10].
Selanjutnya perbedaan antara pemrograman tradisional dengan machine

Learning bisa dilihat pada Gambar 2.2 .
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Gambar 2.2 Perbedaan Pemrograman Tradisional dan Machine
Learning [11]

Gambar 2.2 menunjukkan perbedaan Pemrograman Tradisional dan
Machine Learning menurut Jasson Brownlee[11]. Pada pemrograman
tradisional, data dan program dijalankan pada komputer untuk
menghasilkan output. Sebaliknya, pada pemrograman menggunakan
machine learning, data dan output dijalankan pada komputer untuk
membuat program, yang kemudian dapat digunakan dalam pemrograman

tradisional.

2.1.2 Data Mining

Data mining merupakan serangkaian proses untuk menggali nilai
tambah berupa informasi yang selama ini tidak diketahui secara manual
dari suatu basis data. Data mining mulai ada sejak 1990-an sebagai cara
yang benar dan tepat untuk mengambil pola dan informasi yang
digunakan untuk menemukan hubungan antara data untuk melakukan
pengelompokkan ke dalam satu atau lebih cluster, sehingga objek-objek
yang berada dalam satu cluster akan mempunyai kesamaan yang tinggi
antara satu dengan lainnya[12]. Data mining merupakan bagian dari
proses penemuan pengetahuan dari basis data Knowledge Discovery in
Databases[13]. Data mining dibagi menjadi beberapa kelompok
berdasarkan tugas yang dapat dilakukan[14], yaitu:
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eskripsi

Para peneliti dan jasanya mencoba menemukan cara untuk

menggambarkan n yang tersembunyi dalam data.

Estimasi memiliki kemiripan dengan klasifikasi, kecuali variabel
target estimasi lebih ke arah numerik daripada kategori. Model
dibangun menggunakan record lengkap yang menyediakan nilai dari
variabel target sebagai nilai prediksi. Selanjutnya, pada peninjauan
berikutnya, estimasi nilai dari variabel target dibuat berdasarkan nilai

variabel prediksi.

. Prediksi

Prediksi memiliki kemiripan dengan klasifikasi dan estimasi, kecuali
bahwa dalam prediksi nilai dari hasil akan ada di masa yang akan
datang. Beberapa algoritma dan teknik yang digunakan dalam
klasifikasi dan estimasi dapat pula digunakan (untuk keadaan yang

tepat) untuk prediksi.

. Klasifikasi

Dalam klasifikasi, variabel tujuan bersifat kategorik. Sebagai contoh,
pengklasifikasian persediaan dalam tiga kelas, yaitu persediaan tinggi,
persediaan sedang, dan persediaan rendah.

Clustering

Clustering merupakan teknik pengelompokan record data,
pengamatan, atau kasus dalam kelas yang memiliki kemiripan.
Cluster adalah kumpulan record yang memiliki kemiripan satu dengan
yang lainnya dan memiliki ketidakmiripan dengan record lain dalam
cluster.

Asosiasi

Mengidentifikasi hubungan antara berbagai peristiwa yang terjadi
pada satu waktu. Dalam dunia bisnis, lebih umum disebut sebagai

analisis keranjang belanja.
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2.1.3 Klasifikasi

Klasifikasi adal

pengolahan data yang membagi objek ke
dalam beberapa kela ngan jumlah kelas yang diinginkan[15].
Teknik ini bertujuan n pola yang dapat memisahkan satu kelas
data dari kelas lainnya, sehingga dapat menentukan objek yang termasuk
dalam kategori tertentu berdasarkan perilaku dan atribut kelompok yang
telah didefinisikan. Selain itu, teknik ini juga mampu mengklasifikasikan
data baru dengan menggunakan pola yang ditemukan untuk

menghasilkan sejumlah aturan[16].

2.1.4 Naive Bayes (NB)

Naive Bayes adalah pengklasifikasian statistik yang dapat digunakan
untuk memprediski probabilitas keanggotaan suatu class. Bayesian
classification didasarkan pada feorema Bayes yang memiliki
kemampuan klasifikasi serupa dengan decesion tree dan neural network.
Bayesian classification terbukti memiliki akurasai dan kecepatan yang
tinggi saat diaplikasikan ke dalam database dengan data yang besar[17].

Berikut Persamaan dari 7eorema Bayes:

P(HIX) = % (1)
Keterangan:
X : Data dengan class yang belum diketahui
H : Hipotesis data X merupakan suatu class spesifik

P(H|X) : Probabilitas hipotesis H berdasarkan kondisi x
(posteriori prob.)

P(H) : Probabilitas hipotesis H

P(X|H) : Probabilitas X berdasarkan kondisi tersebut

P(X) : Probabilitas dari X [18].
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2.1.5 K-Nearest Neighbor (KNN)

Metode K-Near

bor (KNN) adalah metode klasifikasi yang
menentukan katego berdasarkan data pembelajaran yang
memiliki jarak terd n objek tersebut. Metode ini bertujuan
untuk mengklasifikasikan objek baru berdasarkan atribut dan sampel
pelatihan. Nilai prediksi dari query ditentukan berdasarkan klasifikasi
dari tetangga terdekatnya. Berdasarkan pengertian ini, KNN dapat
diartikan sebagai metode klasifikasi yang menggunakan data terdekat,
yaitu tetangga atau data sebelumnya, sebagai sampel untuk menentukan
hasil akhir[19].

Kedekatan didefinisikan berdasarkan jarak metrik, seperti jarak

Euclidean. Jarak Euclidean dapat dihitung menggunakan persamaan

berikut:

D@ab) = [T, (e~ b2 @

Keterangan:
D(a,b) :Jarak (Euclidean Distance)
(ak) : Data a yang ke-k
(bk) : Data b yang ke-k
kkk :1,2,3,..n

2.1.6 Dapodik
Dapodik (Data Pokok Pendidikan) adalah sistem pengumpulan data
terintegrasi di tingkat nasional yang menjadi sumber utama data
pendidikan di Indonesia. Sistem ini merupakan bagian dari program
pendidikan nasional yang bertujuan untuk mewujudkan masyarakat
Indonesia yang cerdas dan kompetitif. Dapodikdasmen dikembangkan
oleh Direktorat Jenderal Pendidikan Dasar dan Menengah berdasarkan

Instruksi Menteri Nomor 2 Tahun 2011, dengan semangat persatuan, satu
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bangsa, satu bahasa, dan satu data. Sistem ini digunakan untuk

mengumpulkan da k pendidikan, termasuk data satuan

pendidikan, siswa, enaga kependidikan. Data tersebut akan

digunakan untuk b bijakan pendidikan, seperti penentuan
kepala sekolah, tunjangan, manfaat sosial, dan BOS (Bantuan
Operasional Sekolah), sesuai dengan Undang-Undang Republik
Indonesia Nomor 11 Tahun 2008.

Aplikasi Dapodik dikelola oleh Kementerian Pendidikan dan
Kebudayaan Republik Indonesia dan memungkinkan sekolah atau satuan
pendidikan melaporkan data secara langsung melalui layanan daring,
tanpa kendala jarak dan waktu. Aplikasi ini berfungsi sebagai sistem
pengumpulan data untuk mencatat informasi yang terkait dengan

kelembagaan, kurikulum sekolah, data siswa, guru, karyawan, serta data

infrastruktur di setiap sekolah di seluruh Indonesia[20].

2.1.7 Program Indonesia Pintar (PIP)

Program Indonesia Pintar (PIP) adalah salah satu inisiatif
pemerintah Indonesia untuk mendukung pendidikan anak-anak dari
keluarga kurang mampu. PIP memberikan bantuan dana pendidikan yang
langsung disalurkan ke rekening Simpanan Pelajar (SimPel) milik siswa
di bank seperti BRI, BNI, dan BSI. Pada tahun 2024, bantuan ini
bervariasi sesuai jenjang pendidikan siswa, dengan nominal yang
berbeda untuk siswa SD, SMP, dan SMA/SMK. Untuk memeriksa
apakah Anda atau anak Anda termasuk penerima PIP 2024, dapat
dilakukan dengan mengunjungi laman resmi PIP Kemendikbud Ristek
dan memasukkan NIK serta NISN.

PIP bukan hanya bagi peserta didik di satuan pendidikan formal,
namun juga non-formal yang berlaku bagi peserta didik di Sanggar
Kegiatan Belajar (SKB), Pusat Kegiatan Belajar Masyarakat (PKBM),
Lembaga Kursus dan Pelatihan (LKP) dan Balai Latihan Kerja (BLK),

atau satuan pendidikan nonformal lainnya, sesuai dengan kriteria yang
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telah ditetapkan[21]. Untuk memastikan apakah seorang peserta didik

memenuhi syarat s

nerima Program Indonesia Pintar (PIP),
statusnya dapat dipe
Ristek RI. Informasi

lui situs resmi Puspendik Kemendikbud
t tentang PIP, termasuk panduan lengkap
dan jawaban atas pertanyaan yang sering diajukan, juga tersedia di
halaman Puspendik. Silakan kunjungi tautan berikut :
- https://pip.kemdikbud.go.id.
- https://puslapdik.kemdikbud.go.id/faq-program-indonesia- pintar;/.
Adapun kriteria atau syarat siswa yang berhak menerima Program
Indonesia Pintar Adalah sebagai berikut :
e Peserta didik usia 6 (enam) tahun sampai dengan 21 (dua puluh satu)
tahun
e Peserta Didik pemegang KIP
e Peserta Didik dari keluarga miskin/rentan miskin dan/atau dengan
pertimbangan khusus seperti:
o Peserta Didik dari keluarga peserta Program Keluarga Harapan
o Peserta Didik dari keluarga pemegang Kartu Keluarga Sejahtera
o Peserta Didik yang berstatus yatim piatu/yatim/piatu dari
sekolah/panti sosial/panti asuhan
o Peserta Didik yang terkena dampak bencana alam
o Peserta Didik yang tidak bersekolah (drop out) yang diharapkan
kembali bersekolah
o Peserta Didik yang mengalami kelainan fisik, korban musibah, dari
orang tua yang mengalami pemutusan hubungan kerja, di daerah
konflik, dari keluarga terpidana, berada di Lembaga
Pemasyarakatan, memiliki lebih dari 3 (tiga) saudara yang tinggal
serumah
o Peserta pada lembaga kursus atau satuan pendidikan nonformal

lainnya
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2.1.8 Pusat Kegiatan Belajar Masyarakat (PKBM) Orange

PKBM Orange Kelingi merupakan lembaga pendidikan

nonformal yang ber dang pendidikan, di bawah pengawasan

dan bimbingan Dina an Kabupaten. Lembaga ini berlokasi di
tingkat kecamatan dan dapat didirikan oleh pihak mana pun yang telah
memenuhi persyaratan kelembagaan. PKBM Orange Muara Kelingi
didirikan pada tanggal 24 Mei 2017 yang beralamat di JI. Mawar RT 06,
Kelurahan Muara Kelingi, Kecamatan Muara Kelingi, Kabupaten Musi
Rawas.

Pusat kegiatan belajar masyarakat (PKBM) Orange tidak hanya
fokus pada pendidikan masyarakat tetapi juga mengintegrasikan kegiatan
pendidikan dengan program pemberdayaan masyarakat, salah satunya
melalui pelatihan tata boga. Tujuan dari kegiatan ini adalah memberikan
peluang bagi masyarakat untuk meningkatkan perekonomian, membuka
kesempatan usaha, serta mendukung warga belajar agar lebih mandiri
secara ekonomi. PKBM sebagai wadah pemberdayaan masyarakat dapat
memberikan kesempatan kepada beberapa anggota atau tokoh
masyarakat setempat untuk berkembang dan berkontribusi, baik melalui
dukungan dari pihak pemerintah maupun dari pihak lain di luar
komunitas tersebut[22].

Berikut adalah Program Pendidikan Kesetaraan PKBM Orange
Muara Kelingi :

a. Paket A (Kesetaraan SD/MI)
b. Paket B (Kesetaraan SMP/MTs)
c. Paket C (Kesetaraan SMA/MA)

2.2 Penelitian terdahulu yang Relavan
Study terdahulu yang telah dilakukan oleh Angga Pebdika et al.[23] yang
malakukan klasifikasi kelayakan penerima Program Indonesia Pintar di SMP 1
Negeri Kramatmulya dengan menggunakan metode Naive Bayes. Hasil

penelitian menunjukkan bahwa algoritma ini memberikan akurasi yang tinggi
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dalam melakukan klasifikasi dengan nilai akurasi 88.89% menggunakan data
101 siswa calon penerima Negeri Kramatmulya.

Muh Arfah Wahlil Pratama et al.[3]

Penelitian lain dilak
menerapkan metode Nai untuk menentukan kelayakan siswa di
SMKN 9 Bulukumba dalam Program Indonesia Pintar (PIP), yang memberikan
bantuan tunai pendidikan kepada anak wusia sekolah. Penelitian ini
menggunakan dataset yang terdiri dari 143 data pelatihan dengan enam atribut,
yaitu Tipe Tempat Tinggal, Jumlah Tanggungan, Pekerjaan Orang Tua,
Pendapatan Orang Tua, dan Penerima KPS. Metode Naive Bayes yang
diterapkan dalam penelitian ini mencapai akurasi sebesar 74,00%, dengan nilai
AUC sebesar 0,860, yang menunjukkan kinerja klasifikasi yang baik. Temuan
ini menyoroti efektivitas algoritma Naive Bayes dalam mengklasifikasikan
siswa untuk program PIP, dengan tujuan untuk meningkatkan penargetan
bantuan pendidikan.

Selanjutnya penelitian dilakukan oleh Juwita Sari et al.[5]
mengklasifikasikan siswa yang memenuhi syarat untuk Program Indonesia
Pintar (PIP) di MIS NU Dusun III Pinangripan. Penelitian ini menggunakan
dataset yang terdiri dari 130 siswa, dengan 91 siswa digunakan untuk pelatihan
dan 39 siswa untuk pengujian. Metode yang diterapkan adalah Naive Bayes,
yang menganalisis data siswa seperti rata-rata nilai, pendapatan orang tua, dan
jumlah tanggungan untuk menentukan kelayakan. Hasil penelitian
menunjukkan akurasi sebesar 97%, dengan nilai precision 92%, recall 100%,
dan F1 score 96%, yang menunjukkan kinerja klasifikasi yang sangat baik.

Kemuadian Nur Aini et al.[24] menerapan metode Naive Bayes untuk
memprediksi penerima bantuan Program Indonesia Pintar (PIP) di SMK
Swasta Al-Furqon Batubara, dengan tujuan meningkatkan akurasi pemilihan
penerima bantuan bagi siswa yang membutuhkan. Data yang digunakan terdiri
dari 191 siswa dan mencakup atribut seperti nilai raport, penghasilan orang tua,
jumlah tanggungan, dan status penerima bantuan lain (PKH). Metode Naive
Bayes diterapkan dalam analisis data, yang melibatkan pembagian data

menjadi data fraining dan festing serta evaluasi menggunakan confusion
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matrix. Hasil analisis menunjukkan akurasi mencapai 96%, yang menandakan

bahwa metode ini efektif d entukan kelayakan penerima bantuan PIP.
kan oleh Zainal Arifin et al.[4]

Pendukung Keputusan (SPK) untuk

Penelitian selanjutn
pengembangan aplikasi
penerimaan Kartu Indonesia Pintar (KIP) di Desa Pandean, yang bertujuan
untuk meningkatkan akurasi dan efisiensi dalam proses seleksi penerima
bantuan. Metode yang diterapkan adalah K-Nearest Neighbor (KNN), yang
dipilih karena kesederhanaannya dan efektivitasnya dalam tugas klasifikasi.
Hasil dari penelitian menunjukkan bahwa aplikasi ini berhasil membantu
pengambil keputusan dalam menentukan penerima KIP dengan lebih cepat dan
akurat, serta memberikan saran untuk pengembangan lebih lanjut, termasuk
penerapan metode lain dan akses online untuk aplikasi.

Riset lainnya dilakukan oleh Sandy Satyo Prihatin et al.[25] yang mana
mengembangkan sistem informasi untuk pemilihan peserta Program Indonesia
Pintar (PIP) di SD Negeri Pejuang V Kota Bekasi, dengan menggunakan
metode K-Nearest Neighbor (KNN). Data yang digunakan berasal dari 77
siswa, yang dibagi menjadi data training (90%) dan data testing (10%), dengan
atribut yang dinilai meliputi pekerjaan orang tua, status, pendapatan, dan
jumlah tanggungan. Metode KNN diterapkan dengan melakukan normalisasi
data, perhitungan jarak Euclidean, dan klasifikasi untuk menentukan kelayakan
siswa menerima PIP. Hasil analisis menunjukkan akurasi sistem sebesar
90.90% dengan k=10, serta menghasilkan 5 True Positives, 7 False Negatives,
65 True Negatives, dan 0 False Positives, yang menandakan efektivitas sistem
dalam menentukan kelayakan peserta PIP.

Penelitian lain juga dilakukan oleh Torang Siregaret al.[26] membuat
sistem Kklasifikasi untuk menentukan calon penerima beasiswa Program
Indonesia Pintar (PIP) di SMA N 1 Sinunukan, dengan menggunakan algoritma
K-Nearest Neighbor (KNN). Proses klasifikasi dilakukan setelah membagi data
menjadi set pelatihan dan pengujian dengan rasio 90:10, serta menggunakan 5-
fold cross-validation untuk menentukan nilai k yang optimal, yang

menghasilkan k = 3. Hasil penelitian menunjukkan akurasi klasifikasi sebesar
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70%, dengan precision 70% dan recall 81%, yang menunjukkan efektivitas

model KNN dalam mengid i penerima beasiswa PIP.

Kemudian pada penel malia et al.[27] menganalisis penerima

Program Indonesia Pintar N 04 Majalangu dengan menggunakan
data sekunder dari 400 sampel siswa dan orangtua. Penelitian ini menerapkan
metode Knowledge Discovery in Database (KDD) yang meliputi tahap seleksi,
pembersihan, transformasi, dan analisis data. Algoritma yang digunakan dalam
penelitian ini adalah Naive Bayes dan C4.5 Decision Tree. Hasil analisis
menunjukkan bahwa algoritma Naive Bayes mencapai akurasi 100%,
sementara C4.5 hanya mencapai akurasi 64,42%.

Selanjutnya pada penelitian Rizki Izandi Gumay et al. [21] yang
mengkomparasikan tiga algoritma klasifikasi yaitu, Support Vector Machine
(SVM), Naive Bayes (NB), dan Random Forest Classifier (RFC) untuk
mendeteksi risiko fraud dalam penyaluran dana bantuan sosial Program
Indonesia Pintar (PIP) di Kabupaten Cianjur. Data yang digunakan mencakup
informasi penyaluran dana PIP untuk berbagai jenjang pendidikan, yang dibagi
menjadi 80% untuk pelatihan dan 20% untuk pengujian. Hasil penelitian
menunjukkan bahwa RFC memiliki kinerja terbaik dengan akurasi 0.948 dan
logloss 0.272, serta unggul dalam metrik seperti AUC dan presisi.

Pada Tabel 2.1 dibuat daftar penelitian terdahulu, dimana daftar tersebut

memuat informasi riset terdahulu yang digunakan.

Tabel 2.1 Resume Penelitian Penentuan Penerima PIP

No  Penulis Data Metode Hasil
1. Angga Data calon Naive Algoritma Naive
Pebdika et penerima PIP di Bayes Bayes berhasil
al.[23] 2023 SMP 1 Negeri memberikan hasil
Kramatmulya klasifikasi dengan
akurasi 88.89%
menggunakan 101

data




18

Protected by PDF Antl-Copy Free

) Dapodlk .

k)

Metode Naive Bayes
Wahlil siswa/ 9  Bayes dapat digunakan
Pratama et Buluk e Simple secara efektif untuk
al.[3] 2023 Additive menentukan kelayakan
Weightin siswa dalam program
g (SAW)  bantuan pendidikan
3. Juwita Sari Data siswa/i MIS Naive Hasil dari penelitian
et al.[5] NU Dusun III Bayes menunjukkan nilai
2024 Pinangripan tahun Classifier  precision sebesar 92%,
2023/2024 dengan recall 100%, fI-score
total 130 siswa 96%, dan akurasi
96,6%.

4. Nur Aini et Data Dapodik Naive Berhasil menerapkan
al.[24] 2024 siswa/i SMK S Al- Bayes metode Naive Bayes
Furqon Batubara untuk menentukan
penerima bantuan
Program  Indonesia
Pintar (PIP) di SMK
Swasta Al-Furqon
Batubara dengan

akurasi 96%.
5. Zainal Data siswa/i di K-Nearest Aplikasi Sistem
Arifin et Desa Pandean Neighbor  Pendukung Keputusan
al.[4] 2019 (KNN) Penerima Kartu

Indonesia Pintar (KIP)
yang dapat membantu
pihak pengambil

keputusan.
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<)

andy to ‘dari penelitian
Prihatin et Neger V Neighbor  menunjukkan bahwa
al.[25] 2021 Kota (KNN) dari 77 siswa,
diperoleh akurasi
sebesar 90.90%
dengan nilai k=10
Torang Data siswa/i K-Nearest Hasil penelitian
Siregar et SMAN 1 Neighbor  menunjukkan tingkat
al.[26] 2024  Sinunukan (KNN) akurasi sebesar 70%
dengan nilai k = 3
dalam klasifikasi
kelayakan  penerima
beasiswa PIP
Ana Amalia Data siswa/i SDN Naive Hasil pengujian bahwa
et al[27] 04 Majalangu Bayes dan kinerja algoritma
2024 C4.5 Naive Bayes lebih
Decision  unggul daripada
Tree Algoritma C4.5
Decision Tree dengan
tingkat akurasi
masing-masing
sebesar 100% dan
64,42%.
Rizki Izandi data penyaluran SVM, NB Hasil penelitian
Gumay et dana PIP untuk dan RFC  menunjukkan bahwa
al. [21] siswa per sekolah RFC memiliki kinerja
2023 di Kab. Cianjur. terbaik dengan akurasi

0.948 dan logloss
0.272.
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2.3 Kerangaka Berfikir

Setiap kegiatan penel erlukan kerangka berfikir sebagai dasar

untuk menentukan alur pe hingga penelitian dapat tersusun secara

sistematis dan konseptual. berfikir dalam penelitian ini ditunjukkan

pada Gambar 2.3 :

Masalah

PKBM Orange memiliki 245 siswa, sebagian besar berasal dari keluarga kurang
mampu. Sekolah masih menghadapi kesulitan dalam mengusulkan siswa yang
Layak dan Tidak Layak menerima bantuan karena proses klasifikasi masih dilakukan

secara manual.

Pendekatan Knowledge Discovery in Database (KDD)

Pengumpulan Data (Data Collection), Pemilihan Data (Data Selection),
Pelabelan dan Transformasi Data

Evaluasi Model
. . Pemodelan
Menggunakan Confusion Matrix, accuracy, -
Recall, Precision, dan Cross-Validation untuk Algoritma Naive Bayes
membandingkan performa kedua model (VB dan Algoritma K-Nearest Neighbor (KNN)

KNN) dan selanjutnya model akan diuji dengan 10
data vji baru.

Implementasi Model

Model terbaik yang dihasilkan akan digunakan untuk membuat
sebuah halaman web sederhana menggunakan bahasa
pemrograman Python

iy

Hasil Yang Diharapkan

Sistem Kklasifikasi siswa yang layak diusulkan sebagai
calon penerima Bantuan Program Indonesia Pintar di
PKBM Orange Muara Kelingi.

Gambar 2.3 Kerangka Berfikir
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BAB III

MET I PENELITIAN

3.1 Analisa Sistem
3.1.1 Analisa Sistem yang Berjalan

PKBM Orange Muara Kelingi saat ini menggunakan metode manual
untuk menentukan kelayakan penerima Program Indonesia Pintar (PIP).
Proses ini dimulai dengan sosialisasi kepada orang tua/wali dan siswa
mengenai program, manfaat, kriteria penerima, serta prosedur pengajuan.
Sekolah kemudian mengumpulkan data siswa yang memenuhi syarat,
seperti siswa dari keluarga tidak mampu yang terdaftar di DTKS,
pemegang KIP (Kartu Indonesia Pintar), siswa yatim/piatu, atau yang
berkebutuhan khusus. Orang tua/wali menyerahkan dokumen pendukung
seperti KIP, KPS, Kartu PKH, atau Surat Keterangan Tidak Mampu. Data
calon penerima diverifikasi secara manual oleh pihak sekolah untuk
memastikan kelengkapan dokumen dan kesesuaian kriteria. Operator
sekolah selanjutnya mengusulkan data siswa yang layak melalui sistem
Dapodik.

Setelah  pemerintah  menetapkan penerima PIP, sekolah
mengumumkan daftar penerima kepada siswa dan orang tua.
Kementerian Pendidikan dan Kebudayaan kemudian menerbitkan Surat
Keputusan (SK) yang memuat nama penerima, nomor rekening, dan
jumlah bantuan. Bagi siswa yang belum memiliki rekening, pihak bank
mitra seperti BRI, BNI, atau Mandiri akan membantu pembukaan
rekening baru dengan koordinasi sekolah. Dana PIP akan ditransfer ke
rekening siswa, dan sekolah memberikan informasi terkait tata cara
pencairan dana. Selanjutnya, PKBM Orange memastikan dana bantuan
digunakan sesuai peruntukannya, seperti untuk membeli buku, seragam,
perlengkapan sekolah, atau biaya pendidikan lainnya, sehingga manfaat
program dapat dirasakan optimal oleh para siswa.

Permasalahan yang dihadapi dalam sistem yang berjalan adalah:

21
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a. Proses manual memakan waktu lama, terutama untuk mengelola

data siswa yang sar (245 siswa).

b. Kesalahan man verifikasi data dapat mengakibatkan
ketidakakuratan si.

c. Sistem ini tidak memanfaatkan teknologi untuk mempermudah dan
mempercepat proses seleksi, sehingga rentan terhadap subyektivitas
dalam pengambilan keputusan.

Diagram alur sistem yang berjalan diilustrasikan dalam Gambar 3.1.

Sosialisasi Program Penetapan SK
Pendataan Pembukaan Rekening
Y Y
Verifikasi Data Penyaluran Dana
Pengusulan ke Dapodik Monitoring

Gambar 3.1 Diagram Alur Penerimaan PIP di PKBM Orange

3.1.2 Alternatif Pemecahan Masalah

Untuk mengatasi permasalahan dalam sistem yang berjalan, solusi
telah diidentifikasi adalah penerapan teknik pembelajaran mesin untuk
mempercepat dan meningkatkan akurasi dalam proses seleksi penentuan
siswa yang akan diusulkan sebagai calon penerima beasiswa PIP. Peneliti
menerapkan konsep data mining dengan dua Algoritma Klasifikasi,
Naive Bayes (NB)[3] dan K-Nearest Neighbor (KNN)[4]. Tujuan
menggunakan machine learning dengan dua algoritma adalah untuk
membandikan algoritma mana yang terbaik untuk seleksi calon penerima

bantuan beasiswa PIP di PKBM Orange.
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enelitian yang dilakukan ini berkontribusi terhadap pengembangan

model untuk sistem

Pintar (PIP) di PK

an penerima bantuan Program Indonesia
e Muara Kelingi. Pendekatan berbasis
machine learning di a dapat memberikan solusi yang efisien,
cepat, dan akurat dalam menentukan kelayakan siswa sebagai penerima
PIP[5]. Model terbaik yang dihasilkan nantinya akan ditampilkan melalui

satu halaman web sederhana, sehingga pengguna dapat dengan mudah

melihat hasil klasifikasi secara real-time.

Metode Analisa

Metode analisa data yang digunakan dalam penelitian ini adalah
pendekatan Knowledge Discovery in Database (KDD). Untuk pengujian
data dalam Kklasifikasi, digunakan metode Naive Bayes dan KNN.
Tahapan pendekatan KDD yang diterapkan dalam penelitian dapat pada
Gambar 3.2 :

Data Pemilihan Transformasi | | Modeline |—+| Evaluation |— Implementasi
DATA SISWA Collecting Data Data J Model

Gambar 3.2 Tahapan KDD

a. Pengumpulan Data (Data Collection)
Data siswa PKBM Orange yang dikumpulkan antara lain nama, usia,
penghasilan orang tua, jumlah tanggungan, status pemilik KIP dan
KPS, dll. Data ini akan digunakan sebagai data latih dan data uji.

b. Pemilihan Data (Data Selection)
Pemilihan fitur yang relevan seperti usia, penghasilan orang tua,
jumlah tanggungan, pemilik KIP dan pemilik KPS dipilih untuk
digunakan dalam pemodelan.

c. Pelabelan dan Transformasi Data
Data yang telah dikumpulkan, setelah pemilihan fitur yang relevan,
akan melalui proses pelabelan dan transformasi. Pada tahap

pelabelan, sebagai contoh kolom "Status" akan ditambahkan yang
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selanjutnya akan digunakan sebagai variabel pada machine

learning. Kolo stambahkan sesuai dengan aturan yang telah

disepakati bersa pala PKBM Orange Muara Kelingi untuk

siswa yang akan . Setelah itu, data akan ditransformasikan
dan dikonversi dari data string menjadi numerik menggunakan
fungsi LabelEncoder yang ada pada bahasa program Python agar
atributnya sesuai dengan format yang diperlukan oleh algoritma
Naive Bayes (NB) dan K-Nearest Neighbors (KNN), memastikan
setiap atribut siap untuk proses analisis lebih lanjut.

Proses Pemodelan (Data Mining - Modeling)

Setelah data selesai melalui tahap pemilihan, pelabelan, dan
transformasi, langkah berikutnya adalah melatih model machine
learning. Dalam hal ini dua algoritma akan digunakan yaitu, Naive
Bayes (NB) dan K-Nearest Neighbor (KNN). Algoritma Naive Bayes
akan memprediksi kelayakan berdasarkan probabilitas dari data
yang ada, sedangkan KNN akan menentukan kelayakan dengan
mengandalkan kedekatan atau kesamaan antara data latih dan data

uji dalam proses klasifikasi.

Berikut alur penerapan algoritma Naive Bayes dan K-Nearest
Neighbor:
Algoritma Naive Bayes (NB)
Adapun alur penerapan algoritma NB dapat dilihat pada Gambar 3.3
dan berikut ini langkah-langkahnya:
a. Menghitung jumlah dataset
Jumlah dataset yang digunakan dalam penelitian ini adalah 245.
b. Menghitung jumlah Kelas Layak dan Tidak Layak
c. Menghitung Nilai Probabilitas Kelas Layak dan Tidak Layak
d. Langkah selanjutnya adalah menghitung nilai probabilitas
setiap atribut, nilai atribut yang akan dihitung antara lain :

1) Atribut Usia (C1)
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2) Atribut Penghasilan Orang Tua (C2)

3) Atribut
4) Atribut
5) Atribut

anggungan (C3)
P (C4)
S (CY)

¥

Menghitung jumlah dataset

¥

Menghitung jumlah Kelas
Layak dan Tidak Layak

v
Menghitung Nilai
Probabilitas Kelas Layak dan
Tidak Layak

l

Menghitung nilai probabilitas
setiap atribut
[

-

Gambar 3.3 Alur Penerapan Algoritma Naive Bayes

2) Algoritma K-Nearest Neighbor (KNN)
Adapun alur penerapan algoritma KNN dapat dilihat pada Gambar
3.4 dan berikut ini langkah-langkahnya:
a. Menentukan Parameter K ( dalam kasus ini Parameter k = 1)
b. Menghitung kuadrat jarak eucliden objek terhadap data training
yang diberikan.
d = (x; = x)2+ (y; = y1)? 3)

¢. Mengurutkan hasil no 2 secara ascending (berurutan dari nilai

tinggi ke rendah)
d. Mengumpulkan kategori Y (klasifikasi nearest neighbor

berdasarkan nilai k)
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. Tentangga Terdekat k
kan oleh user)
|

¥

Hitung Jarak Test Data
ke Training Data

v

Urut data berdasarkan data yang
mempunyai jarak Euclid terkecil

Tentukan kelompok test data berdasarkan
label mayoritas pada k
|

Gambar 3.4 Alur Penerapan Algoritma KNN

e. Evaluasi Model (Evaluation)
Dua Model yang dihasilkan dievaluasi menggunakan confusion
matrix, yang digunakan untuk menghitung accuracy, precision dan
recall. Selain itu, K-fold cross-validation diterapkan untuk
memastikan stabilitas dan keandalan kedua model. Pengujian akan
dilakukan menggunakan data uji baru untuk memastikan akurasi
hasil dari kedua algoritma tersebut. Algoritma yang menunjukkan
hasil terbaik pada metrik ini akan direkomendasikan sebagai metode
utama dalam menentukan kelayakan penerima PIP. Selanjutnya,
confusion matrix pada tabel 3.1 digunakan untuk menilai kinerja

klasifikasi secara keseluruhan.
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bel 3.1 Confunsion Matrix

Predicted Class
Tidak Layak Layak
ak TP FP
Actual Class
Layak FN TN

Dari tabel 3.1 confusion matrix dalam penilaian kelayakan yaitu :

1)

2)

3)

4)

TP (True Positive) merupakan jumlah data yang benar
diklasifikasikan sebagai Layak.

FP (False Positive) merupakan jumlah data yang salah
diklasifikasikan sebagai Layak

FN (False Negative) merupakan jumlah data yang salah
diklasifikasikan sebagai Tidak Layak.

TN (True Negative) merupakan jumlah data yang benar
diklasifikasikan sebagai Tidak Layak.

Yang kemudian akan digunakan untuk menghitung berbagai metrik

lainnya guna mengukur performa dalam prediksi siswa yang layak

atau tidak menerima PIP, seperti :

1))

2)

Akurasi
Akurasi adalah ukuran seberapa baik model memprediksi kelas
sebenarnya dari data uji. Akurasi dihitung dengan membagi

jumlah prediksi yang benar dengan total jumlah prediksi.
“4)

TP+TN

Akurasi = —————
TP+TN+FP+FN

Presisi
Presisi adalah ukuran seberapa baik model memprediksi kelas
positif dengan benar. Presisi dihitung dengan membagi jumlah

prediksi positif yang benar dengan total jumlah prediksi positif.
)

Presisi =
TP+FP
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) Recall

Recall ada rik yang digunakan untuk mengukur

kemampua lam mendeteksi semua data positif yang
sebenarnya all dihitung dengan membagi jumlah
prediksi positif yang benar (True Positive) dengan total jumlah

data yang sebenarnya positif (True Positive + False Negative).

(6)

TP
TP+FN

Recall =

f. Implementasi Model (Deployment)
Model dengan hasil klasifikasi terbaik akan digunakan untuk
membuat sebuah web sederhana agar nantinya pengguna bisa
mengecak hasil siswa yang layak atau tidak layak diusulkan sebagai
calon penerima PIP secara real-time. Desain tampilan web

klasifikasi satu halaman bisa dilihat pada gambar 3.5 .

Judul Halaman Web

Label Nama Label Fitur 1

.
|lnput Nama ‘ Input Fitur | ‘
Ty -
Label Fitur 2 Label Fitur 3
S — A
|Input Fitur 2 ‘ |Input Fitur 3 ‘
S —
Label Fitur 4 Label Fitur 5
(N
lInpul Fitur 4 ] llnput Fitur 5 ]
Hasil Klasifikasi

Gambar 3.5 Desain Web Klasfikasi PIP

Dengan pendekatan KDD ini, diharapakan dapat menggantikan
proses manual dengan solusi sistem seleksi penerima bantuan PIP yang

efektif, efisien, dan tepat sasaran.
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3.2 Teknik Pemilihan Informan

3.2.1 Populasi Penelitian
Populasi dalam

di dapodik PKBM O

ni mencakup seluruh siswa yang terdaftar
ra Kelingi tahun 2024, dengan total 245
siswa. Populasi ini dipilih karena semua siswa berpotensi memenuhi
kriteria penerima Program Indonesia Pintar (PIP) berdasarkan kondisi

sosial ekonomi mereka.

3.2.2 Sampel Penelitian
Sampel penelitian diambil dari populasi siswa tahun 2024 yang
memenuhi kriteria tertentu, seperti terdaftar di dapodik. Untuk
memastikan representasi yang adil, seluruh populasi digunakan tanpa
proses pengambilan sampel acak. Selanjutnya, data dibagi menjadi 70%

untuk pelatihan (training) dan 30% untuk pengujian (festing).

3.2.3 Teknik Sampling

Teknik pengambilan sampel dengan Non-Sampling Approach.
Teknik Non-Sampling Approach adalah pendekatan di mana seluruh
populasi digunakan sebagai sumber data tanpa mengambil sampel.
Pendekatan ini diterapkan ketika populasi relatif kecil, atau data dari
seluruh populasi tersedia dan dapat diakses sepenuhnya. Untuk tujuan
pelatihan dan evaluasi model machine learning, data dibagi menjadi 70%
untuk pelatihan dan 30% untuk pengujian, tanpa kehilangan informasi
yang relevan. Pendekatan ini memastikan bahwa semua data digunakan
secara maksimal dalam proses pembelajaran, sehingga model dapat

dievaluasi dengan tingkat validitas yang tinggi.

3.3 Teknik Pengumpulan data
Metode pengumpulan data yang digunakan dalam penelitian ini diperoleh

melalui :
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3.3.1 Data Primer

Adapun cara — dipakai untuk mengumpulan data primer

adalah sebagai berik

a. Observasi
Penulis memperoleh data dengan mengamati data siswa di dapodik
PKBM Orange Muara Kelingi t ahun 2024

b. Wawancara
Wawancara dengan pihak sekolah atau PKBM untuk mendapatkan
informasi terkait kriteria yang digunakan dalam menentukan penerima
PIP.

c. Metode Dokumentasi
Pada tahap ini, penulis mengumpulkan dokumen-dokumen penting
seperti struktur organisasi dan data relevan lainnya yang mendukung
penulisan laporan penelitian. Proses ini melibatkan pencatatan dan
penyimpanan dokumen serta data tersebut secara terorganisir untuk

memudahkan analisis dan penulisan lebih lanjut.

3.3.2 Data Sekunder
Data siswa di PKBM Orange Muara Kelingi mencakup informasi
pribadi, latar belakang ekonomi, dan faktor lain yang memengaruhi
kelayakan mereka untuk menerima PIP. Data ini dapat diperoleh dari
berbagai sumber seperti jurnal, arsip, dokumen, atau sistem sekolah yang

menyimpan informasi tersebut dan lain-lain.

3.4 Perancangan Instrument quisioner
Kuisioner dirancang untuk menggali informasi tambahan terkait kriteria
kelayakan siswa. Instrumen ini terdiri dari:
3.4.1 Pertanyaan Demografi
Bagian ini mencakup pengumpulan data terkait identitas siswa,
seperti nama lengkap, usia, serta latar belakang keluarga. Informasi ini

bertujuan untuk mendapatkan gambaran umum mengenai kondisi sosial
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siswa yang dapat memengaruhi kualifikasi mereka sebagai penerima

bantuan.

3.4.2 Pertanyaan Ekono
Bagian ini berfokus pada aspek ekonomi siswa, meliputi pendapatan

orang tua, jumlah tanggungan dalam keluarga, serta status kepemilikan
Kartu Indonesia Pintar (KIP) atau Kartu Perlindungan Sosial (KPS). Data

ini membantu dalam mengukur tingkat kebutuhan siswa berdasarkan

kondisi finansial keluarga mereka.

3.4.3 Pertanyaan Relevansi
Bagian ini dirancang untuk mengevaluasi sejauh mana program PIP
dapat memberikan manfaat bagi siswa yang bersangkutan. Pertanyaan
mencakup tingkat kebutuhan bantuan dan bagaimana bantuan tersebut
dapat mendukung peningkatan pendidikan siswa. Informasi ini penting
untuk memastikan bantuan yang diberikan tepat sasaran dan sesuai

dengan tujuan program.

3.5 Teknik Analisa Data
Tahapan analisis data dalam penelitian ini mengikuti tahapan KDD dan
melibatkan dua algoritma, dengan rincian sebagai berikut:
3.5.1 Preprocessing
Data yang telah dikumpulkan akan melalui tahap pembersihan dan
transformasi. Data yang tidak relevan atau tidak lengkap dihapus dan
kolom yang tidak dipakai dihapus. Data string di transformasi agar

sesuai dengan format yang dibutuhkan oleh algoritma NB dan KNN.

3.5.2 Training Data
Dari 245 data yang telah dibersihkan dibagi menjadi dua : 70% data
latih dan 30% data uji dengan rincian 171 data latih dan 74 data uji Kedua
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algoritma, Naive Bayes dan K-Nearest Neighbor, akan dilatih

menggunakan data | menghasilkan model prediksi.

3.5.3 Testing dan Validasi
Data uji digunakan untuk mengukur akurasi dari model yang
terbentuk. Pengujian dilakukan dengan menghitung nilai accuracy,
precision, dan recall dari masing-masing algoritma untuk mengetahui
performanya. Selain itu, K-fold cross-validation diterapkan untuk
memastikan stabilitas dan keandalan kedua model. Kemudian model

akan diuji lagi dengan 10 data uji baru.

3.5.4 Komparasi
Hasil pengujian dengan 10 data uji baru dari kedua algoritma akan
dibandingkan untuk menentukan algoritma dengan kinerja terbaik dalam
memprediksi siswa yang layak diusulkan sebagai penerima bantuan PIP.
Algoritma dengan hasil terbaik akan direkomendasikan dan digunakan
untuk membuat satu halaman web sederhana agar mempermudah

pengguna dalam melihat hasil klasifikasi secara real-time.

3.6 Tempat dan Waktu Penelitian
Untuk tempat dan waktu pelaksanaan penelitian ini adalah sebagai berikut:
3.6.1 Tempat Penelitian
Penelitian ini dilakukan di PKBM Orange Muara Kelingi dengan
alamat diJl. Mawar RT 6, Kelurahan Muara Kelingi, Kecamatan Muara

Kelingi, Kabupaten Musi Rawas, Provinsi Sumatera Selatan

3.6.2 Waktu Penelitian
Waktu pelaksanaan penelitian dimulai dari bulan September 2024

sampai dengan Februari 2025. Tabel 3.2 menunjukkan waktu penlitian.
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abel 3.2 Waktu Penelitian

Waktu Kegiatan
Okt-24 Nov-24 Des-24  Jan-25  Feb-24
2341234123412341234

No Jenis Kegiatan

1 Analisa Permasalaha
Penelitian

Pengajuan Judul
Penelitian

Pembuatan Proposal
dan Bimbingan

Ujian Proposal

Pembuatan Sistem

Bimbingan Skripsi
Ujian Akhir

N | N 0| B

3.7 Alat dan Bahan
3.7.1 Alat

Pada penelitian ini, penulis menggunakan berbagai alat berupa

perangkat keras dan perangkat lunak sebagai berikut :

a. Perangkat Keras (Hardware)
a) Laptop VivoBook ASUS 11th Gen Intel® Core™ 15-1135G7
b) Printer Canon iP2770
¢) Mouse Logitech

b. Perangkat Lunak (Software)
a) Sistem Operasi Windows 11 d) Python 3.11.2

b) Microsoft Office 2021 e) Visual Studio Code
c) Mendeley Desktop f) Jupyter Notebook
3.7.2 Bahan

Bahan yang digunakan dalam penelitian ini adalah sebagai berikut :

a. Dataset Siswa PKBM Orange
b. Jurnal dan Web

c. Kertas A4

d. Tinta Printer

e. Pena
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BAB 1V

HASIL PEN DAN PEMBAHASAN

4.1 Gambaran Umum
4.1.1 Gambaran Umum PKBM Orange

Pusat kegiatan belajar masyarakat (PKBM) Orange Muara Kelingi
adalah lembaga pendidikan nonformal yang berlokasi di Kecamatan
Muara Kelingi, Kabupaten Musi Rawas, Sumatera Selatan. Berdiri sejak
24 Mei 2017, PKBM Orange memiliki 245 siswa yang sebagian besar
berasal dari keluarga kurang mampu. PKBM Orange menyediakan
pendidikan kesetaraan untuk jenjang Paket A (setara SD), Paket B (setara
SMP), dan Paket C (setara SMA).

PKBM Orange tidak hanya fokus pada pendidikan masyarakat tetapi
juga mengintegrasikan kegiatan pendidikan dengan program
pemberdayaan masyarakat, salah satunya melalui pelatihan tata boga.
Tujuan dari kegiatan ini adalah memberikan peluang bagi masyarakat
untuk meningkatkan perekonomian, membuka kesempatan usaha, serta
mendukung warga belajar agar lebih mandiri secara ekonomi. PKBM
sebagai wadah pemberdayaan masyarakat dapat memberikan
kesempatan kepada beberapa anggota atau tokoh masyarakat setempat
untuk berkembang dan berkontribusi, baik melalui dukungan dari pihak
pemerintah maupun dari pihak lain di luar komunitas tersebut[22].

Di PKBM Orange sendiri dalam penentuan siswa yang akan
diusulkan sebagai calon penerima bantuan Program Indonesia Pintar
(PIP) masih menggunakan cara manual yaitu mengumpulkan data siswa
yang memenuhi syarat, seperti siswa dari keluarga tidak mampu yang
terdaftar di DTKS, pemegang KIP (Kartu Indonesia Pintar), siswa
yatim/piatu, atau yang berkebutuhan khusus. Orang tua/wali
menyerahkan dokumen pendukung seperti KIP, KPS, Kartu PKH, atau
Surat Keterangan Tidak Mampu. Data calon penerima diverifikasi secara

manual oleh pihak sekolah untuk memastikan kelengkapan dokumen dan

34
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kesesuaian kriteria. Operator sekolah selanjutnya mengusulkan data

siswa yang layak me m Dapodik. Namun cara ini membutuhkan

waktu yang lama d s verifikasi data dan hasil yang kurang
akurat.

Dalam penerimaan bantuan Program Indonesia Pintar (PIP) memang
yang memegang keputusan akhir adalah dari pihak pusat atau Dinas
Pendidikan dan Kebudayaan, namun pihak sekolah diwajibkan untuk
mengusulkan siswa yang layak menerima PIP melalui aplikasi Dapodik,
hal ini tentu menunjukkan bahwa pihak sekolah harus mengusulkan
calon siswa yang layak menerima PIP sesuai dengan kriteria yang

berlaku dan kondisi perekonomian siswa. Agar penyaluran bantuan

beasiswa yang tepat sasaran dapat tercapai.

4.1.2 Struktur Organisasi PKBM Orange
PKBM Orange memiliki struktur organisasi yang dirancang untuk
mendukung keberhasilan dalam pelaksanaan program pendidikan
masyarakat. Setiap posisi memiliki peran dan tanggung jawab yang jelas

demi keberlangsungan dan kualitas layanan pendidikan. Struktur PKBM

Orange bisa dilihat pada Gambar 4.1 .

STRUKTUR PENGELOLA
EISBVIEOR/ANGIE

e Bl
TUTOR

cwi Septiani

TUTOR ||
“h [ vuivent o8 |

| TutOrR || TUTOR TUTOR TUTOR
s AgUSTIE | Orlor Febriana TUMSngEonSPE An Nopiansyah.s.Kom

Gambar 4.1 Struktur Organisai PKBM Orange



36

Protected by PDF Anti-Copy Free

(U%grade to Pro Version to Remove the Watermark)
epala PKB

Sebagai pemimpi Kepala PKBM bertanggung jawab atas

seluruh kegiatan ngsung di PKBM Orange. Peran utama

Kepala PKBM m

a) Menyusun rencana strategis untuk keberlangsungan PKBM.

b) Mengawasi dan memastikan semua kegiatan berjalan sesuai
dengan visi dan misi PKBM.

¢) Berkoordinasi dengan pihak-pihak eksternal, seperti pemerintah,
komunitas lokal, dan mitra pendidikan.

d) Memberikan motivasi dan arahan kepada seluruh anggota

organisasi.

b. Sekretaris
Sekretaris mendukung administrasi dan dokumentasi seluruh kegiatan
PKBM, termasuk:
a) Mengatur jadwal dan agenda kegiatan PKBM.
b) Menyusun laporan bulanan, triwulanan, dan tahunan terkait
kegiatan pendidikan.
¢) Mengelola surat-menyurat dan arsip dokumen penting.
d) Menjadi penghubung antara Kepala PKBM dengan anggota

lainnya.

c. Bendahara
Bendahara bertanggung jawab atas pengelolaan keuangan PKBM,
dengan tugas-tugas utama:
a) Membuat anggaran pendapatan dan belanja PKBM.
b) Mengelola dana operasional, termasuk pencatatan pemasukan dan
pengeluaran.
¢) Menyusun laporan keuangan secara transparan dan akuntabel.
d) Berkoordinasi dengan Kepala PKBM untuk memastikan dana

digunakan sesuai kebutuhan.
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. Tenaga Pendidik (Tutor)

Tenaga pendidik, ing disebut tutor, adalah garda terdepan

dalam kegiatan b ajar di PKBM. Tugas mereka meliputi:

a) Mengajar dan ing siswa/warga belajar sesuai dengan
jenjang pendidikan.

b) Memberikan motivasi dan dukungan kepada siswa untuk mencapai
tujuan pendidikan mereka.

¢) Mengembangkan metode pembelajaran yang kreatif dan interaktif
agar siswa merasa nyaman belajar.

d) Membantu siswa dalam menyelesaikan tugas atau permasalahan

yang dihadapi selama pembelajaran.

4.2 Hasil dan Pembahasan
4.2.1 Penerapan Metode Analisa
Hasil dan pembahasan dengan pendekatan Knowledge Discovery in
Database (KDD) adalah sebagai berikut :
a. Pengumpulan Data (Data Collection)
Sampel hasil dataset siswa PKBM Orange bisa dilihat pada tabel 4.1 .
Dataset lengkap terlampir.
Tabel 4.1 Dataset Siswa PKBM Orange

Penghasilan Jumlah Pemilik Pemilik
No Nama ... Usia
Orang Tua Tanggungan KIP KPS
1 Aas Ariska . 24 1500000 1 Tidak Tidak
2 ABDUL GHOFUR e 36 1500000 Lebih dari 3 Tidak Tidak
3 ABDUL RAHMAN e 39 1500000 2 Tidak Tidak
4 ABU BAKAR 37 2500000 2 Tidak Tidak
5 ADI MARLANGGA ... 17 3450000 Lebih dari 3 Tidak Tidak

b. Pemilihan Data (Data Selection)
Hasil pemilihan data bisa dilihat pada tabel 4.2 .
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Tabel 4.2 Data Fitur

Usia  Penghasilan Ora umlah Tanggungan  Pemilik KIP  Pemilik KPS

24 1500000 Tidak Tidak
36 1500000  h dari 3 Tidak Tidak
39 1500000 Tidak Tidak
37 2500000 2 Tidak Tidak
17 3450000 Lebih dari 3 Tidak Tidak

c. Pelabelan dan Transformasi Data
Hasil aturan kolom Status bisa dilihat pada tabel 4.3 dan sampel hasil

pelabelan dan transformasi data bisa dilihat pada tabel 4.4 dibawah ini.

Tabel 4.3 Aturan Kolom Status Kategori Layak

Kriteria Aturan Status

Usia (C1) dibawah 21 Layak

Penghasilan Orang Tua dibawah UMR atau UMR jika tanggungan lebih dari Layak
(€2) 3
Jumlah Tanggungan (C3) 1,2, 3, atau Lebih dari 3 Layak

Pemilik KIP Diabaikan jika Penghasilan dibawah UMR atau Layak
(C4)/Pemilik KPS(C5) UMR jika tanggungan lebih dari 3

Tabel 4.4 Pelabelan dan Traformasi Data

Jumlah
Usia Penghasilan Pemilik Pemilik Status
Tanggungan
(C1) Orang Tua (C2) (©3) KIP (C4) KPS (C5) Actual
diatas 21  dibawah UMR 1 Tidak Tidak Tidak
Layak
. . . . . . Tidak
diatas 21  dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak
Layak
diatas21  dibawah UMR 2 Tidak Tidak Tidak
Layak
diatas 21  dibawah UMR 2 Tidak Tidak Tidak
Layak
gbavah MR Lebih dari 3 Tidak Tidak Layak

Selanjutnya akan dilakukan konversi dari data string menjadi numerik
menggunakan fungsi LabelEncoder yang ada pada bahasa program
Python. Tabel 4.5 — 4.10 adalah data koversi dari setiap fitur. Hasil
konversi seluruh fitur bisa dilihat pada tabel 4.11 dibawah ini.
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Tabel 4.5 Konversi D
Usia (C1)  Konversi
21 0
diatas 21 1
dibawah 21 2

Cl)

Tabel 4.6 Konversi Data Penghasilan Orang Tua (C2)

Penghasilan Orang Tua (C2) Konversi Angka

UMR 0
diatas UMR 1
dibawah UMR 2

Tabel 4.7 Konversi Data Jumlah Tanggungan (C3)

Jumlah Tanggungan (C3) Konversi Angka

1 0
2 1
3 2
Lebih dari 3 3

Tabel 4.8 Konversi Data Pemilik KIP (C4)
Penerima KIP (C4) Konversi Angka
Tidak 0
Ya 1

Tabel 4.9 Konversi Data Pemillik KPS (C5)
Penerima KPS (C5) Konversi Angka
Tidak 0
Ya 1

Tabel 4.10 Konversi Data Status

Status Konversi Angka
Tidak Layak 0
Layak 1
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Tabel 4.11 Hasil Data

Usia Penghasilan Ora mlah Pemilik Pemilik Status

(C1) Tua (C2) mgan (C3) KIP (C4) KPS (C5) Actual
1 2 0 0 0 0
1 2 3 0 0 0
1 2 1 0 0 0
1 2 1 0 0 0
2 0 3 0 0 1

Sebelum masuk tahap pemodelan data akan dibagi menjadi 70% data
pelatihan dan 30% data uji dengan rician 171 data latih dan 74 data uji.
Sampel data latih ditampilkan pada tabel 4.12 dan sampel data uji
ditampilkan pada tabel 4.13 . Data latih dan data uji lengkap terlampir.

Tabel 4.12 Sampel Data Latih

Usia Penghasilan Orang Jumlah Pemilik Pemilik Status
1) Tua (C2) Tanggungan (C3) KIP (C4) KPS (C5) Actual
2 2 2 0 0 1
1 2 0 0 0 0
2 2 2 0 0 1
2 1 0 0 0 0
1 2 1 0 0 0

Tabel 4.13 Sampel Data Uji

Usia Penghasilan Orang Jumlah Pemilik Pemilik Status
(C1) Tua (C2) Tanggungan (C3) KIP (C4) KPS (C5) Actual
1 2 3 0 0 0
1 2 3 0 0 0
1 2 0 0 0 0
0 2 3 0 0 0

2 2 3 0 0 1

d. Proses Pemodelan (Data Mining - Modeling)
1. Algoritma Naive Bayes (NB)
Berikut ini langkah-langkah penerapan algoritma NB :



41

Protected by PDF Anti-Copy Free

(Upgrade to Pro Version to Remove the Watermark)
a) Menghitung jumlah 70% data latih dari dataset

Jumlah data la

igunakan dalam penelitian ini adalah 171.

b) Menghitung ju s Layak dan Tidak Layak

Dari 171 data atkan jumlah kelas Layak 90 dan kelas

Tidak Layak 81 . Tabel 4.14 menampilkan pembagian kelas.
Tabel 4.14 Pembagian Kelas
Kelas

Layak Tidak Layak
90 81

¢) Menghitung Nilai Probabilitas Kelas Layak dan Tidak Layak
P(Ci) | P (Layak) =90/171 = 0,526 (jumlah peluang/jumlah data)
P (Tidak Layak) = 81/171 = 0,473 (jumlah peluang/jumlah data)

d) Langkah selanjutnya adalah menghitung nilai probabilitas setiap

atribut, nilai atribut yang akan dihitung antara lain :

1) Menghitung Probabilitas kemunculan setiap nilai untuk atribut Usia
(C1) pada tabel 4.15
Tabel 4.15 Hasil Perhitungan atribut Usia (C1)

. Probabilitas (C1) Jumlah Kajadian “Dipilih”
Usia Layak Tidak Layak Tidak
21 0 0,17 0 14
diatas 21 0 0,77 0 63
dibawah 21 1 0,05 90 4

2) Menghitung Probabilitas kemunculan setiap nilai untuk atribut
Penghasilan Orang Tua (C2) pada tabel 4.16
Tabel 4.16 Hasil Perhitungan atribut Penghasilan Orang Tua (C2)

Penghasilan Orang Probabilitas (C1) Jumlah Kajadian “Dipilih”
Tua (C2) Layak Tidak Layak Tidak

UMR 0,1 0,02 9 2

diatas UMR 0,01 0,05 1 4

dibawah UMR 0,88 0,92 80 75
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3) enghitung Probabilitas kemunculan setiap nilai untuk atribut Jumlah

Tanggungan (C3) el 4.17

Tabel 4.17 Hasil atribut Jumlah Tanggungan (C3)

Jumlah abilitas (C1) Jumlah Kajadian “Dipilih”
Tanggungan (C3) Layak Tidak Layak Tidak
1 0,19 0,20 17 16
2 0,23 0,24 21 20
3 0,35 0,33 32 27
Lebih dari 3 0,22 0,22 20 18

4) Menghitung Probabilitas kemunculan setiap nilai untuk atribut
Pemilik KIP (C4) pada tabel 4.18
Tabel 4.18 Hasil Perhitunngan atribut Pemilik KIP (C4)

Probabilitas (C1) Jumlah Kajadian “Dipilih”
Pemilik KIP (C4)
Layak Tidak Layak Tidak
Tidak 0,97 0,96 88 78
Ya 0,02 0,03 2 3

5) Menghitung Probabilitas kemunculan setiap nilai untuk atribut
Pemilik KPS (C5) pada tabel 4.19
Tabel 4.19 Hasil Perhitungan atribut Pemilik KPS (C5)

Probabilitas (C1) Jumlah Kajadian “Dipilih”
Pemilik KPS (C4)
Layak Tidak Layak Tidak
Tidak 0,97 0,97 88 79
Ya 0,02 0,02 2 2

Sebagai contoh perhitungan untuk menentukan kelas prediksi (Layak
atau Tidak Layak) sebagai penerima PIP pada tabel 4.20, bisa dilihat
pada langkah-langkah berikut.

Tabel 4.20 Data Pengujian NB

Jumlah
Usia Penghasilan Pemilik Pemilik
Objek Tanggungan Status
1 Orang Tua (C2) ©3) KIP (C4) KPS (C5)

Al 21 dibawah UMR 1 Tidak Tidak .2
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ibawah ini adalah perhitungan klasifikasi NB :

e Hitung Posteri "Layak"

Rumus = C1xC2xC3xC4xC5
Likelihood La =0x0,88x%x0,19% 0,97 x 0,97
=0
Posterior Layak =0x0,526 =0
e Hitung Posterior untuk "Tidak Layak"
Likelihood Tidak Layak =0,17x 0,92 x 0,20 x 0,96 x 0,97
=0,029143456
Posterior Tidak Layak =0,029143456 x 0,473
=0,013782361
e Hitung Total Posterior
Total Posterior = Posterior Layak x Posterior Tidak Layak
Total Posterior =0+0.013782361
=0,013782361

e Normalisasi

Probabilitas "Layak":

P(Layak|Data) = Posterior Layak / Total Posterior
P(Layak|Data) =0/0,013782361
=0

Probabilitas "Tidak Layak":
P(Tidak Layak|Data) = Posterior Tidak Layak / Total Posterior
P(Tidak Layak|Data) = 0,013782361/0,013782361
=1

Hasil akhir ditampilkan pada tabel 4.21 .
Tabel 4.21 Hasil Klasifikasi NB

Nilai Probabilitas Nilai Probabilitas
Layak Tidak Layak

Status NB Status Actual

0 1 Tidak Layak Tidak Layak
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2. ‘Algoritma KNN

Berikut ini langka h penerapan algoritma KNN :

a) Parameter K =
b) Menghitung k eucliden antara objek pada data uji (tabel
4.22) terhadap data training (tabel 4.23). Hasil perhitungan jarak

pada tabel 4.24 .

Tabel 4.22 Data Pengujian KNN

Jumlah
Usia Penghasilan Pemilik Pemilik
Objek Tanggungan Status
(&) Orang Tua (C2) KIP (C4) KPS (C5)
(C3)
Al 0 2 0 0 0 .2
Tabel 4.23 Data Training
Jumlah
Usia Penghasilan Pemilik Pemilik Status
Objek Tanggungan
(C1 Orang Tua (C2) ©3) KIP (C4) KPS (C5) Actual
Al 2 2 2 0 0 Layak
Tidak
A2 1 2 0 0 0 Layak
A3 2 2 2 0 0 Layak
Tidak
A4 2 1 0 0 0 Layak

Dq = /(al — b1)2 + (a2 — b2)% + (an — bn)?

D1=4,/(0—-2)2+ (2—2)2+(0—2)2+ (0 —0)2 + (0 — 0)2

=/(=2)2+ (0)2 + (=2) + (0)% + (0)?
=V4+0+4+0+0=+8
=2,82

D2=,/(0—1)2+ (2—2)2+(0—0)2+ (0 —0)2 + (0 — 0)2

=D+ (02 + (0)2 + (0)% + (0)?
=VI+0+0+0+0=v1
=1
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3=J(0-2)2+ (2—-2)2+(0-2)2+(0—0)2+ (0 — 0)2

27+ 27 + (@07 + (07

=8

4+0+
=282

D4=(0-2)2+ (2—1)2+(0—0)2+ (0 —0)2+ (0 — 0)2
=V + (D2 + (0% + (0)2 + (0)?
=VA+1+0+0+0=+5
=223

Tabel 4.24 Hasil Perhitungan Jarak

No Objek Hasil Perhitungan Jarak
1 Al 2,82
3 A2 1
4 A3 2,82
5 A4 2,23

¢) Hasil perhitungan jarak secara ascending pada tabel 4.25

Tabel 4.25 Hasil Ascending Jarak

No Objek Hasil Perhitungan Jarak Status Actual
1 A2 1 Tidak Layak
3 A4 2,23 Tidak Layak
4 Al 2,82 Layak
5 A3 2,82 Layak

d) Mengumpulkan kategori Y berdasarkan nilai k =1
Data dengan jarak terdekat k = 1 adalah objek A2 dengan nilai D
(distance) = 1 . Hasil data nilai k = 1 pada tabel 4.26
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abel 4.26 Hasil Data Nilai K =1

No Objek
1 A2

asil Perhitungan Jarak Status KNN
1 Tidak Layak

e) Hasil klasifikasi KNN dengan nilai k = 1 pada tabel 4.27

Tabel 4.27 Hasil Klasifikasi KNN Nilai K =1

Penghasilan Jumlah Pemilik Pemilik
Usia Status Status
Objek Orang Tua Tanggungan KIP KPS
1 KNN Actual
(&) (€3) (€4) (5)
Tidak Tidak
Al 21  dibawah UMR 1 Tidak Tidak da da

Layak Layak

4.2.2 Pengujian Hasil Analisa dan Validasi Data
Model yang sudah dilatih dievaluasi dengan Confusion Matrix
menggunakan 30% data uji dari dataset yaitu 74 data Sampel data uji bisa
dilihat pada tabel 4.13 diatas. Selanjutnya akan divalidasi menggunakan K-
Fold Cross Validation, yang selanjutnya diuji dengan 10 data uji baru,
kemudian model dengan hasil terbaik akan digunakan untuk membuat satu

halaman web sederhana. Adapun langkah-langkahnya adalah sebagai berikut:
a. Evaluasi Model (Evaluation)
1. Algoritma NB

Tabel 4.28 menyajikan Confusion Matrix algoritma NB dari 74 data.

Tabel 4.28 Hasil Confusion Matrix NB

Predicted Class
Tidak Layak Layak
Tidak Layak 36 2
Actual CI.
ctual Class Layak 0 36

Selanjutnya confunsion matrix digunakan untuk menghitung accuracy,

precision dan recall sebagai berikut :
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a) Akurasi ) / (TP+TN+FP+FN)
/(36 +36+0+2)
0,97x100=97 %

b) Presisi =TP/ (TP+FP)

=36/(36+0)=1x100=100 %

c) Recall =TP/(TP+FN)

=36/(36+2)=0,95x100=95 %

Kemudian model divalidasi menggunakan K-Fold Cross Validation

dengan nilai k = 10 . Hasil Cross Validation pada gambar 4.2

Cross-Validation scores for Naive Bayes (10-Fold)

1.00 1

0.99 4

0.98 4

0.96

0.95 4

0.94 4

Gambar 4.2 Hasil K-Fold Cross Validation NB

2. Algoritma KNN
Tabel 4.29 menyajikan Confusion Matrix algoritma KNN dari 74 data.
Tabel 4.29 Hasil Confusion Matrix KNN

Predicted Class
Tidak Layak Layak
Tidak Layak 37 1
Layak 0 36

Actual Class
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Selanjutnya confunsion matrix digunakan untuk menghitung accuracy,

precision dan recal i berikut :

a) Akurasi / (TP+TN+FP+FN)
=(37+36)/(37+36+0+1)
=73/74=0,99 x 100 =99 %

b) Presisi =TP/ (TP+FP)
=37/(37+0)=1x100=100 %

c) Recall =TP/(TP+FN)

=37/37+1)=37/38=0,97x100=97 %

Kemudian model divalidasi menggunakan K-Fold Cross Validation

dengan nilai k = 10 . Hasil Cross Validation ditampilkan pada gambar

4.3

Cross-Validation scores for KNN (10-Fold)

1.00 1

0.99 4

0.98 4

Score
o
o
~

0.96

0.95 4

—8— Cross-validation score

0.94

T T T T T T T T T T
1 2 3 4 5 6 7 8 9 10
Fold

Gambar 4.3 Hasil K-Fold Cross Validation KNN
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omparasi
Setelah dievaluasi

Tabel 4.30 menam

Tabel 4.30 Data Uji Baru

uji yang akan digunakan.

49

oritma akan diuji dengan 10 data uji baru.

Usia (C1) Penghasilan Orang Jumlah Pemilik Pemilik Status
Tua (C2) Tanggungan (C3) KIP(C4) KPS (C5) Actual
21 dibawah UMR 1 Tidak Tidak Tidak Layak
diatas 21  dibawah UMR Lebih dari 3 Ya Ya Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 1 Tidak Ya Layak
dibawah 21 UMR 1 Ya Ya Layak
dibawah 21 UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Layak
diatas 21 UMR 2 Tidak Ya Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Layak
diatas 21  dibawah UMR 1 Ya Tidak Tidak Layak
diatas 21 UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 diatas UMR 2 Tidak Tidak Tidak Layak

Perbandingan hasil klasifikasi antara algoritma Naive Bayes dan KNN
ditampilkan pada tabel 4.31 .

Tabel 4.31 Hasil Klasifikasi NB dan KNN

Status NB Status KNN Status Actual
Tidak Layak Tidak Layak Tidak Layak
Tidak Layak Tidak Layak Tidak Layak

Layak Layak Layak
Layak Layak Layak
Layak Layak Layak
Tidak Layak Tidak Layak Tidak Layak
Layak Layak Layak
Tidak Layak Tidak Layak Tidak Layak
Tidak Layak Tidak Layak Tidak Layak
Layak Tidak Layak Tidak Layak
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b. Implementasi Model (Deployment)

Dari hasil accura (sion, recall dan pengujian dengan 10 data

uji baru pada tabel 4.3 KNN menunjukkan performa yang lebih
unggul dibandingkan ves. Oleh karena itu, algoritma KNN
direkomendasikan sebagai pilihan terbaik untuk implementasi dalam
sistem seleksi ini. Tampilan satu halaman web sederhananya bisa dilihat

pada gambar 4.4 .

Klasifikasi Realtime PIP

Nama Umur

Fulan 18
Penghasilan Orang Tua Jumlah Tanggungan Orang Tua
1000000 1
Pemilik KIP Pemilik KPS

Tidak v Ya v

Fulan Layak diusulkan

Gambar 4.4 Satu Halaman Web Klasifikasi PIP
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BABYV

Dari analisis sistem seleksi penerima Program Indonesia Pintar (PIP)

berbasis machine learning di PKBM Orange Muara Kelingi, maka dapat ditarik

beberapa kesimpulan, antara lain :

a.

Penelitian ini menunjukkan bahwa penerapan algoritma Naive Bayes dan
K-Nearest Neighbor (KNN) berhasil meningkatkan efisiensi dan akurasi
dalam proses seleksi calon penerima Program Indonesia Pintar (PIP) di
PKBM Orange Muara Kelingi. Sistem berbasis machine learning ini
mampu mengotomatisasi proses seleksi, sehingga lebih cepat dan
mengurangi kemungkinan kesalahan manusia dibandingkan metode
manual.

Hasil evaluasi menunjukkan bahwa baik algoritma Naive Bayes maupun
KNN mampu menjalankan tugas klasifikasi dengan baik. Namun, setelah
dilakukan pengujian dengan metrik seperti akurasi, presisi, dan recall,
algoritma KNN menunjukkan performa yang lebih unggul dibandingkan
Naive Bayes. Algoritma Naive Bayes mencapai akurasi sebesar 97%,
presisi 100%, dan recall 95%, sedangkan algoritma KNN mencapai akurasi
sebesar 99%, presisi 100%, dan recall 97%. Oleh karena itu, algoritma
KNN direkomendasikan sebagai pilihan terbaik untuk implementasi dalam
sistem seleksi ini.

Model terbaik yaitu KNN telah diimplementasikan dalam bentuk sebuah
web sederhana. Web ini memberikan kemudahan kepada pihak sekolah
untuk mengakses hasil seleksi secara real-time. Selain meningkatkan
efisiensi, sistem ini juga memastikan transparansi dalam proses seleksi
penerima PIP.

Penelitian ini memberikan kontribusi nyata dalam mendukung digitalisasi
proses seleksi bantuan pendidikan di Indonesia. Dengan menggunakan

pendekatan machine learning, PKBM Orange kini memiliki solusi modern

51
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yang tidak hanya efektif, tetapi juga tepat sasaran. Sistem yang

dikembangkan ini da

ikan referensi bagi institusi lain yang ingin

mengadopsi pendekat

5.2 Saran

Saran yang dapat penulis berikan guna pengembangan sistem klasifikasi

PIP berbasis machine learning ini agar lebih baik lagi adalah :

a.

Agar sistem dapat menghasilkan keputusan yang lebih akurat dan relevan,
peneliti menyarankan untuk menggunakan dataset yang lebih besar dan
lebih beragam. Dengan variasi data yang mencakup berbagai karakteristik
siswa, model akan mampu menangkap pola yang lebih kompleks, sehingga
hasil klasifikasinya semakin andal.

Selain menggunakan algoritma Naive Bayes dan KNN, ada baiknya untuk
mencoba algoritma lain seperti Random Forest atau Support Vector
Machine (SVM). Dengan mengevaluasi algoritma-algoritma tersebut, kita
dapat menemukan metode yang mungkin lebih unggul dalam
menyelesaikan masalah klasifikasi ini.

Penelitian di masa depan sistem ini dapat dikembangkan lagi dengan
mengimplementasikan model klasifikasi PIP pada website PKBM Orange
Muara Kelingi agar lebih mempermudah penggunaan web klasifikasi PIP.
Sistem ini perlu dipantau dan dievaluasi secara berkala untuk memastikan
performanya tetap optimal. Langkah ini penting, terutama jika ada
perubahan pada kebijakan atau kriteria penerimaan PIP yang ditetapkan

oleh pemerintah.
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T "IO’O’(M)OO Selvi Bela Meirisa Armanto, M. Kom Rusdiyanto, M. Kom
| 8 1 "IOZO’OOII Mulaqiyah Fer&y Uly‘ahagNe;rl l:stan Mﬁ Kom e | A. Taqwa Martadinata, M. Kom
[ 9 '7I070’OOI'7 Rizky Illahi Tri Hasanah Blmaslan AvnanliMi Kom [ Muhammad Irvai, M l\um
Vll‘) | 2102020014 Maysade Fitri o Ahmad Sobrl M Kom T 7I\ de() Rizki, M. Kom 5
11 | 2102020016 Afri Andika Nelly Khairani Daulay, M. Kom T \1uhammad \ur Alams»ah M Kom‘j
12 | 2102020018 Nindi Tri Aprida Lukman Sunardi, M. Kom ‘ Satrianansyah, M. Kom ] }
| 13 | 2102020019 ;‘;ﬂ;”‘g‘:’d RizkyNico | nei Anto Tri Susilo, M. Kom Novi Lestari, M. Kom ‘
| 14 | 2102020021 Orya Abi Dunya Budi Santoso, M. Kom Antoni Zulius, M. Kom
‘ 15 | 2102020022 Ulya Kurniati Dr. M. Agus Syamsul Anf' in, S.St., M. Kom Nell; Khairani Daulay, M. Kom o
16 | 2102020023 Rian Dinata Dr.Muhamad Akbar, ST, M.IT M;ammad Irvai, M. Kom
17 | 2102020024 Zairil Tri Hasanah Bimastari Aviani, M. Kom Satrianansyah, M. Kom
18 | 2102020025 Ali Randa Dr.Muhamad Akbar, ST, M.IT Budi Santoso, M. Kom
19 | 2102020026 Krisna Wahyudi Dr. Susanto, M. Kom Bunga Intan, M. Kom
20 | 2102020027 Muhammad Rifki Dr.Muhamad Akbar, ST., M.IT Budi Santoso, M. Kom
21 | 2102020029 Nabila Sunarto Novi Lestari, M. Kom Muhammad Irvai, M. Kom
22 | 2102020030 Marlina Tri Hasanah Bimastari Aviani, M. Kom A. Taqwa Martadinata, M. Kom
23 | 2102020031 Trio Anggoro Davit Irawan, M. Kom Novi Lestari, M. Kom
24 | 2102020032 Nurkholis Seti Dr.Muhamad Akbar, ST, M.IT Andri Anto Tri Susilo, M. Kom
25 | 2102020033 Novalius Yudha Pranata | Elmayati, M. Kom Ahmad Sobri, M. Kom
26 | 2102020034 L“.,":“ Ranaturys Ahmad Sobri, M. Kom Deni NurdiansyahM Kom
27 | 2102020035 Fitra Marshanda Budi Santoso, M. Kom Armanto, M. Kom
28 || 2100000039 | Mierm Ao Harma Oktavia Lingga Wijaya, M. Kom | Cindi Wulandari, M. Kom
29 | 2102020039 Febriyan Idil Adha Asep Toyib Hidayat, M. Kom Armanto, M. Kom
30 | 2102020040 Siti Nur Aisyah Novi Lestari, M. Kom Deni Nurdiansyah M. Kom
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o YAYASAN PENDIDIKAN DWI TUNGCGAL PALEMBANG

jB)I T TVERSITAS @ BINA INSAN

FAKULTAS ILMU TEKNIK

s .
[P 1 Lubuk Kupang Ket. Lubukiaggau Solatan | Kots Lutuibnggm Proviu Sumators Setatan

¥ (S ILMU TEKNIK
1V.BI/FIT.3/SK/2024

TENTANG
PENGANGKATAN DOSEN PENGUJI PROPOSAL SKRIPSI MAHASISWA
PROGRAM STUDI INFORMATIKA FAKULTAS ILMU TEKNIK
UNIVERSITAS BINA INSAN LUBUKLINGGAU

DENGAN RAHMAT TUHAN YANG MAHA ESA, UNIVERSITAS BINA INSAN LUBUKLINGGAU

Memperhatikan : Bahwa dengan sclesainya mahasiswa menyusun Proposal Skripsi Program Studi Informatika Fakultas IImu
Teknik Tahun Akademik 2024/2025, maka perlu mcmmJuI\ dan mcngangkal Doscn Penguji Proposal
Skripsi untuk menguji mahasiswa terscbut dalam meny Uni Bina
Insan Lubuklinggau,

Menimbang : 1. Bahwa dalam upaya menyclenggarakan pendidikan tinggi yang berkualitas dipandang perlu

mengangkat Dosen Penguji Proposal Skripsi di lingkungan Universitas Bina Insan Lubuklinggau; |

2. Schubungan dengan Butir 1 (satu) tersebut di atas, maka dipandang perlu mengcluarkan Surat |

K sebagai land I
Mengingat ¥ Undanb Undang No. 20 Tahun 2003 lcnlang Sistem Pendidikan Nasional;

2. Peraturan Pemenntah Republik Indonesia No. 60 Tahun 1999 tentang Pendidikan Tinggi:

3. Keputusan Menteri Pendidikan Nasional Republik Indonesia No. 232/U22000 tentang Pedoman
Penyusunan Kurikulum Pendidikan Tinggi dan Penilaian Hasil Belajar Mahasiswa:

4, chulusnn Menteri Pendidikan Nasional Republik Indonesia No. 184/U22001 tentang Pedoman
Peng:; dalian dan Pembi Program Diploma, Sarjana dan Pascasarjana di Perguruan
Tinggi;

5. SK Menteri Risct, Tcknologi Dan Pendidikan Tinggi Republik Indonesia Nomor 223/KPT/12019
Tentang Izin Penggabungan Sckolah Tinggi Ilmu Ekonomi Musi Rawas dan Sckolah Tinggi
Manajemen dan llmu Komputer Musi Rawas Menjadi Universitas Bina Insan:

6. SK Ketua Yayasan Nomor 01.113/YPDT-PIg/KP/SK/IV/2019 Tentang Pengangkatan Rektor
Universitas Bina Insan Lubuklinggau;

7. SK Rektor Universitas Bina Insan Nomor 1235/UNIV.B/R/KP/SK/2020 Tentang Pengangkatan
Pcjabat Pada Universitas Bina Insan Lubuklinggau;

8.  Statuta Universitas Bina Insan Lubuklinggau;

MEMUTUSKAN
Menetapkan
Pertama H kat Saudara yang pada lampiran ini, scbagai penguji Proposal Skripsi Program
Studi Informatika Fakultas llmu Teknik Tahun Akademik 2024/2025 di Universitas Bina Insan
Lubuklinggau;
Kedua : Semua biaya yang timbul akibat dikcluark Surat Kep ini dibcbankan kepada anggaran
Universitas Bina Insan Lubuklinggau atau dana khusus yang disediakan untuk itu;
Ketiga : Kepada yang b } diberikan h ium yang besarnya scsuai dengan peraturan Universitas Bina
Insan Lubuklmggau
Keempat : Surat Keputusan ini berlaku sejak tanggal dnlclaplnn dengan Lclcnman apablla temyata dxlcmudxan hari
terdapat kekeli dalam p pan surat kep ini, akan diperb I3 <
Demikan Surat Keputusan ini ditetapkan untuk dilaksanak b
Ditetapkan di : Lubuklinggau
Pada tanggal : 11 Desember 2024
uffas Ilmu Teknik
e
Drf Wﬂ]‘ﬁmlm S.T..M.Kom
Tembusan Yth.

1. Ketua Yayasan Pendidikan Dwi Tunggal Palembang (sebagai laporan)
2. Rektor Universitas Bina Insan (sebagai laporan)
3. Asmip.

>-1826-6228

2-3151-S800 (Adr

(™

J 0g

dIminGunivbindinsan.ac.id URIVBINAINSan.ac.id = pasca.univiinainsan.ocid

ipindai dengan

{8 CamScanner’
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= 11 Desember 2024
* Susunan Pengangkatan [osen Penzun Sidang Proposal Sknpst
Program Studs Informatika TA. 202472025

No Nama Mahasiswa NI Ketua Anggota Hari | Tanggal Jam Ruang
1 |Trio Anggoro 2102020031 | Davit Irawan, M.Kom Nelly Khairani Daulay, M.Kom Jumat [13/12/2024] 08.00-09 00 S:zn“"gfq
2 |Dewi Sriwani 2102020089 [Nelly Khairani Daulay, M K - M Kom Davit Irawan. M. Kom Jumat [13/12/2024) 09.00-10.00 Q:E’;F‘
3 |Nindi Tri Aprida 2102020018 [Lukman Sunardi, M Kom Satrianansyah, M Kom Cindi Wulandari, M.Kom Jumiat [1371222024] 10.00-11 00 ii;":.
4 [Putri Cheria Adhany 2102020070 (Cindi Wulandari, M. Kom Bunga Intan, M.Kom Budi Santoso, M Kom Jumtat |13122024] 11.00-1200 s’;‘:ﬂ“‘:‘
5 |Fanny Widian 2102020058 [Budi Santoso, M.Kom Muhammad Nur Alamsyah, MKom  [Lukman Sunardi. M.Kom Jumat 13122024 13.00-14.00 s’;‘;”‘,
Sidang 2
6 [Rawna Safitr 2102020062 | Ahmad Sobri. M Kom Fido Rizki, M.Kom Dr. Susanto, M Kom Jumat 13122024 14001500 | R
idang 2
7 |Hawmelia Poatesyah 2102020159 [Dr. Susanto. M Kom A Taqwa Martadinata, M.Kom Davit Irawan. M.Kom Jum'at 13122024 15.00-16 00 ‘::‘:r‘”}‘
8 | Riska Almira 2102020167 [Dait Irawan. M Kom Harma Oktavia Lingga Wijaya, MKom [ Ahmad Sobri, M Kom suntan (13122024 1000-11 00 | K3

- Rudi
FARGLTA S MU T

28T, M.Kom

indai dengan
CamScanner
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UNIVERSITAS /5 BINA INSAN

P/ 1 KEPUTUSAN

ILTAS ILMU TEKNIK
MUNIV. BUFIT3/SK2028

TENTANG
PENGANGKATAN DOSEN PENGUJI SKRIPSI MAHASISWA
PROGRAM STUDI INFORMATIKA FAKULTAS ILMU TEKNIK
UNIVERSITAS BINA INSAN LUBUKLINGGAL

DENGAN RAHMAT TUHAN YANG MAHA ESA, UNIVERSITAS BINA INSAN LUBUKLINGGAU

Memperhatikan Bahwa dengan scicsamya mahasiswa menvusun Sknps: Program Studs Informatika Fakukas limu Toknk
Tahun Akademuk 202472025, maka periu monunjuk dan mengangkat Dosen Penguji Skripsi untuk menguji
mahasiswa tersebut dalam menyclesaikan kulishnya di lingkungan Universitas Bina Insan Lubuklinggau.

Memumbang 1. Bahwa dalam upaya velenggarakan dibkan tinggi yang berkualitas dipendang perin

mengangkat Doscn Penguyt Sknps & lngkungan Universitas Bina l-\ Lubublinggau,
\d\ubuu-dnmlhmltmpmmum g periu cluarkan Surat

schaga |
LndmrLudmgNo ’OTﬁmleumgSmPudmkMNumd
bhk Ind No. 60 Tahun 1999 tontang Peadidican Tinggi.
M Pendidikan N al Republik Indonesia No. 232072000 wentang Podoman

Pe-\m knnhlun Pcnddlm qu'l d- Pemla- Hasil Belajar Mahasiswa,

4 P Pendidikan No. 182001 tentang Pedoman
:‘ g P dalian dan Pemb Propnblphnlﬂqmd-h:mmahm-m
Tmgg,

5 SK Menten Riset, Teknolog: Dan Pendidikan Tmggs Republik Indoscsia Nomor 22VKPTA2019
Ianmg lzin Penggabungan Sekolsh Tinggi limu Ekonomi Musi Rawas dan Sckolah Tingg:

dan limu K Musi Rawas Menjadi Universitas Bina [nsan.

6. SK Kowa Yayasan Nomor 01 113YPDT- H;\P'SUI’V'"OW Tentang Pengangkatan Rekior
Umiversitas Bina lnsan Lubukimggan,

7. SK Rektor Universitas Bina Insan Nomor 1235/UNIV BVR/KP/SK2020 Tentang Penganghatan
Pejabat Pada L) Bina lnsan Lubuklinggau,

8. Statuta Universitas Bina lnsan Lubuklnggau,

Mengingat

-

MEMUTUSKAN

Menctaphan

Pertama Mengangkat Saudara yang namanya lercantum pada lampiran ini, sebagai penguyi Sknps Program Studs
Informatika Fakultas llmu Tekaik Tahun Akadermik 20242025 di Uni &mhml buklinggau,

Kedua Scmua biwa yang tmbul slabat dikeh ya Swst Kep m dibcbankan kepads anggaran
Universitas Bina Insan Lubukhinggau atau dana khusus yang discdiakan untuk itu,

Ketiga ktvahym ‘_' diberikan b yang besamy o sesusi dengan peraturan Universitas Bina
lnsan

Kecempat Su-kqllmmmbuﬂusqdlnui phan, dengan k apabnla termyats dhemudian han
terdapat kekeliruan dalam P i, akan diperbasks schag mestinya,

Demikan Surat Keputusan mi ditetapkan untuk dilsksanakan schagaimaena mestinya.

Ditctapkan & Lubukhinggau
Pada tanggal © 22 Januan 2025
Dekian Egholtas llmu Tekinik,

Tembusan Yih
| Kemm Veywan Foadidiban Dwy Tunggsl Pelembung (schagas agoean
3 Asip
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Kamis
14 [vos Pabtian 2202020171 [ Asep Toyih Hidayat, M.Koen ety K Doy, MKom | Koo | 210172025 [1100-1200] gioone,
15 |Setvi Bela Maine Amanto. M Kom Lukiman Sunardi. M Kom Kamis | 200172025 | 11.00-1200 :":',
16 |Debey D Para 1210020067 |Mubaramad Akbar, ST MIT Dt Irawan, M Kown Harms Oktavia LW, M Ko Kams | 23012025 | 1100-1200] SeE,
n [Mubarnanad Abbar, S.T., M.IT - v Ao Tr S, M Kom Kat | 25012025 | 13.00-1490 ‘:"‘.
18 [Febriyan teit At 210200039 | Asep Toyib Hidayat, M Xom Armanio. M Kom Lukman Senari, MKom K | 2v002028 | on-taon] ot
19 |Mubammad Jodi Rahmen MXom [Ihcgs lesen, M Ko Harma Oktavia LW, M Xom Ko | 230020 | Dontan| o
20 [Trio Angaoro 12002020031 [Davit lawan, M Kom Lestart, M Kom INclly Khairami Dsatey, MKom | Kamis | 23012025 | 13 00-14 00| .‘:‘
n WM Kom [Comd Widanden M Kom | Ascp Tovib Hidayst. M Kom Kamus | 23012025 | 14.00-15.00) =|
22 [Fanny Widion , 2102020058 | Bck Sanwosa, M Komm Mbarnd N Alanoyeh, M Ko Dr. Rudi Komizwan, ST, MKom | Kamis | 230172025 | 14.00-15.00) u=z
23 [Sidik Fabiansyah 210200004 [Mahammaad Akbar, ST., MIT [ Mubarnad I, M Ko Armanto. MKom Kamis | 20012025 | 14.00-13.00] u:‘,
» [Nowi Lestar, M Kom [A Topes Manadrma M Kon [ At Aso Tri Sesilo, M Ko Kams | 2W002025 | 14.00-15.00} :

-

25 |Dika itbea Wigarn [Davit Ieawan, M Koen [Fido Riski, M Koen Asep Toy Hidayat, M Kom Kamas | 200132025 |15 ‘:."'
26 [Daniel Adiess Erich 2102020154 {Loknan Semack, M Kom [Netty Khairant Dauiay. M Kom [Mubammad Akbar, ST, M.IT Kams | 23012028 | 15 00-16.00 ":.‘,
n [ Arndrs Ak Tr Sunslo, M Kow ot K, M. K Bud Saptono, M Kom Kamss | 20012025 [ 15.00-16.00 .:,
2% |Derand Inyantt L ubkmwn Hakom, M Kom [T Hlasarah BA. M Ko [Harma Okuwvia LW, M Kom ‘_ 23012008 | 15.00-16 00| =‘
29 [Amanda Salsabita A Asto Te Susilo, M Ko Nelty Khwirani Daalay, M Kons Armanio M Kom Kamis | 20002008 [ 16001700 :'
30 [Eko Rahrmat Lirmwods 2002020048 [Novi Lestart, M Kom Fido Rizkd, M Kom Mubammad Akbar, ST, M.IT Kamss | 23012028 | 16.00-17.00 .:“
1 |Rocky Putra A 2102020151 Dr. Rudi Kurntawan, ST, M Kom: Tt Hasanalh BA, M Kom | Budi Santoso, M Kom Kanus | 23012028 | 16,0017 00| .:,
3 [Riska Almira [Davit Iravens, M Ko [arma Oktavia LW, MKom MKom Kamis | 29012028 | 16.00-1700 .'::"
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Lampiran 2. Surat Keterangan Telah Melaksanakan Riset

BELAJAR MASYARAKAT
M ORANGE

Eelingi Kecamatan Muara Kelingi Kabupaten Musi
Eawas Provinsi Sumatera Selatan

SURAT KETERANGAN TELAH MELAKSANAKAN RISET
Nomor : 422/206/PKBM-Orange/2025

Yang bertanda tangan di bawah 1ni :
MNama : Justin Parlindungan Buaton, 5.Pd

Jabatan : Kepala PKBM Orange Muara Kelingi

Dengan ini menyatakan bahwa mahasiswa yang beridentitas :

Nama : Trio Anggoro

NIM : 2102020031

Jenis Kelamin : Laki-laki

Perguruan Tinggi : Universitas Bina Insan Lubuklinggau
Fakultas : Ilmu Teknik

Program Studi : 81 Informatika

Telah selesai melakukan penelitian dan pengambilan data di PKBM Orange Muara
Kelingi terhitumg mulal tanggal 29 Oktober s/d 29 Desember 2024 untuk memperoleh data
penelitian dalam rangka penyusunan skripsi yang berjudul “Implementasi Machine Learning
dalam Penentuan Penerima Program Indonesia Pintar (PIP) di PKBEM Orange Muara
Kelingi”.

Demikian surat keterangan ini dibuat untuk dapat dipergunakan sebagaimana mestinya

dan atas bantuan dan kerjasamanya diucapkan terimakasih.

Muara Kelingi, 03 Februari 2025
_Kepala PKBM Orange,

stin Parlindungan Buaton, 5.Pd.
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Lampiran 3. Lembar Perbaikan Ujian Skripsi

NDIDIKAN DWI TUNGGAL PALEMBANG

PDF :=RSITAS f§ BINA INSAN

FAKULTAS ILMU TEKNIK

Jalan Jendral Be | Kel, Lubiik Kupang Kee. Lubuklinggi Setatan 1 Kota Lubukiinggau Provis Surmaters Satatan

LEMBAR PERBAIKAN UJIAN SKRIPSI

Nama Mahasiswa : Trio Anggoro

NIM 1 2102020031

Jenjang Pendidikan : Strata1(S1)

Fakultas : llmu Teknik

Program Studi : Informatika

Konsentrasi H

Judul : Implementasi Machine Learning dalam Penentuan Penerima

Program Indonesia Pintar (PIP) di PKBM Orange Muara Kelingi

VT da Tan| z;n [80da
n
No Dosen Penguji Komentar Perbaikan 2 T B Tangan
o AN T Revisl

1

Mo (o, g o
2

@M& \Owan i fowm
3

P@K\]‘ Eoiom Om%w%

Lubuklinggau,  Januari 2025
etua Program Studi atika

antoso, M.Kom
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Lampiran 4. Lembar Perbaikan Seminar Proposal

UNIVERSITAS BINA INSAN

DIDIKAN Der TUNGGAL PALEMBANG

PDF RSITAS § BINA INSAN

FAKULTAS ILMU TEKNIK

al, Lubuk Kupang Kec. Lubuklinggau Selatan I Kota Lubuklinggau Provisi Sumatera Selatan

Jalan Jendral Besar

LEMBAR PERBAIKAN SEMINAR PROPOSAL SKRIPSI

Nama Mahasiswa
NIM

Jenjang Pendidikan
Fakultas

Program Studi
Konsentrasi

Judul

: Trio Anggoro ‘
1 2102020031

: Stratal(S1)

: lImu Teknik

: Informatika

: Implementasi Machine Learning dalam Penentuan Penerima
Program Indonesia Pintar (PIP) di PKBM Orange Muara Kelingi

Tanda T = Tanda
No Dosen Penguji Komentar Perbaikan 21 S.. gnes Tangan
e Revisi
1
Davit waven :
2 L/an]
3 4 ,/',
VOVASRVIZAAE
ol
3 : Perte oy fernasataban papLa %
l/m/’( Cheren Whea— Yelacamy , Tambahkan
paviay AWE  pnerimaan pip

0733-4553932 (Rektorat Universitas 0812-1826-6228  (Marketing UNIVBI)
0733-3280300 Bina Insan)
0733-3280200 (Pascasarjana)

Lubuklinggau, }8 Desember 2024
Ketua Program Studi Informatika

(Budi Santoso, M.Kom )

) 0852-3151-5800  (Admin UNIVBI)

B Admin@univbinainsan.ac.id @ univbinainsan.ac.id - pasca.univbinainsan.ac.id
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Lampiran 5. Lembar Bimbingan Skripsi

——r—m — S
YAY PDF JIDIKAN DWI TUNGGAL PALEMBANG
3 SITAS § BINA INSAN
(C
e d FAKULTAS ILMU TEKNIK
VRS SIAS SENAINESE Jalan Jendral Besar | LUBUK Kupang Kec. Lubuklinggau Selatan | Kota Lubukiinggau Provisi Sumatera Selatan
LEMBAR BIMBINGAN SKRIPSI
Nama : Trio Anggoro
Nim 12102020031
Program Studi : Informatika
Pembimbing 1 : Davit Irawan, M.Kom
Pembimbing 2 : Novi Lestari, M.Kom .
Judul - Implementasi Machine Learning Dalam Penentuan Penerima Program Indonesia Pintar

(PIP) Di PKBM Orange Muara Kelingi

| N0 | TANGGAL | TOPIK | KOMENTAR PEMBIMBING TAND]A JENE R EMB”\;B]NG =
1 75 /Q_g | -~ \)Qt‘om\\'/i forerk
l Perwtuger 4@»\
= ?(ﬂm\\o\‘ [Haryon ‘
\ZV‘V\"‘M VIMW"I’\ ‘
s L]/y‘q \’7"5@ d ?{’(W\H oty e ’
| \, bt b€ e
VQ/(M\Q\"‘ Berrivi
i (o/ M|y ~ Pedeme Ganee ;
\ " -\ \Omm\fa‘@m me/’twmr%@q
- U')"w'\ Nq‘:’v\' .
NQW oG
ym\ %/mw\“‘?‘ bt M
: 13 | 1bab Y Pgrhaiyt bag
}\ ’J’/‘ l w/“.o\ (h/\l,ﬂl\ 3@{\
/m'r'
g @/‘O% g%/ A eC V\'\yt ugﬁ‘l‘ M
Lubuklinggau, «......coceeeeeeensescucseencas 2058

Ketua Program Studi Informatika

(Budi Satoso, M.Kom)

L 0733-4553932 (Rektorat Universitas 0812-1826-6228  (Marketing UNIVBI)

0733-3280300 Bina Insan) 0852-3151-5800  (Admin UNIVBI)
0733-3280200 (Pascasarjana) B4 Admin@univbinainsan.ac.id @ univbinainsan.ac.id - pasca.univbinainsan.g
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YAYASAN PENDIDIKAN DWI TUNGGAL PALEMBANG

VVERSITAS @ BINA INSAN

FAKULTAS ILMU TEKNIK

Jalan Jendral Besar P D F sl Lubuk Kupang Kec. Lubuklinggau Selatan I Kota Lubuklinggau Provisi Sumatera Selatan

LE INGAN SKRIPSI

Nama : Trio Anggoro

Nim 12102020031

Program Studi : Informatika

Pembimbing 1 : Davit Irawan, M.Kom

Pembimbing 2 : Novi Lestari, M.Kom

Judul : Implementasi Machine Learning Dalam Penentuan Penerima Program Indonesia Pintar

(PIP) Di PKBM Orange Muara Kelingi

TANDA TANGAN PEMBIMBING

NO | TANGGAL | TOPIK KOMENTAR PEMBIMBING

1 2
|- | 2% o Akevxowo&/\,m Ak U?\
7 - b h\w\‘A\W\ ol
\chgo\:(,'\
= QM'G—"\\‘\ m am
W skaver o(?(:‘\ﬁ“ﬁ

N % fom W Qwoz(mm (Awwf?d
g geewc <

v

\

pc (g it §

Lubuklinggau,
Ketua Program Studi Informatika

(Budi Santoso, M.Kom)

¢, 0733-4553932 (Rektorat Universitas 0812-1826-622 (Marketing UNIVBI)
0733-3280300 Bina Insan) 0852-3151-5800  (Admin UNIVBI)

0733-3280200 (Pascosarjana) B Admin@univbinainsan.ac.id & univbinainsan.ac.id - pasca.univbinainsan.d
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Lampiran 6. Lembar Bimbingan Proposal

YA IDIKAN DWI TUNGGAL PALEMBANG

PDF :siTAs § BINA INSAN

r AKULTAS ILMU TEKNIK

fatan
~ Lubuk Kupang Kee: Lubuklinggau Selatan 1 Kota Lubuklinggay atara Sef

LEMBAR BIMBINGAN PROPOSAL SKRIPSI

Nama - Trio Anggoro

Nim 2102020031

Program Studi : Informatika

Pembimbing 1 - Davit Irawan, M.Kom

Pembimbing 2 : Novi Lestari, M.Kom 553,
Judul - Implementasi Machine 1earning Dalam Penentuan Penerima Program Indonesia Pintar

(PIP) di PKBM Orange Muara Kelingi

" LT [ TANDA TANGAN
NO | TANGGAI TOPIK KOMENTAR PEMBIMBING PEMBIMBING |
2
a ?
| (YA N el
I 7 /4 | ¢ foarrk Rcf\ i

¢ , Davier \«mww,-

i _ wr g &g N
ferlomtrc!

‘ YA | v ¢ et
- | w)/[( , - cv\m\g \,\w/
\ongw \M:(}“
Mh““q 0\((\ k‘(’)

w‘ = ky\\/\\w\f‘ A2
! % [0
]} i .50 1A 0 Ey[ya\k( W@l’f‘
el o Yo Byrit
e rlalel ')ﬁ/{“"'l/
ere\oer

vl

su e |
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ABSTRAK

Pemerintah Indonesia melalui Program Indonesia Pintar (PIP) mendukung pendidikan anak-anak
dari keluarga kurang mampu. Namun, seleksi penerima PIP di PKBM Orange Muara Kelingi
masih dilakukan secara manual, yang memakan waktu lama dan rawan kesalahan. Penelitian ini
bertujuan merancang sistem seleksi berbasis machine learning untuk meningkatkan efisiensi dan
akurasi dalam menentukan siswa yang layak diusulkan menerima bantuan. Metode penelitian
menggunakan algoritma Naive Bayes dan K-Nearest Neighbor (KNN) sebagai teknik klasifikasi.
Data siswa yang meliputi usia, penghasilan orang tua, jumlah tanggungan, dan status kepemilikan
KIP/KPS digunakan sebagai atribut utama. Proses pengembangan sistem mengikuti pendekatan
Knowledge Discovery in Database (KDD) yang meliputi pengumpulan data, pelabelan,
transformasi, pemodelan, dan evaluasi. Algoritma terbaik digunakan untuk membuat halaman
web sederhana yang mempermudah pengguna dalam melihat hasil klasifikasi secara real-time.
Hasil penelitian menunjukkan bahwa algoritma KNN memiliki performa yang lebih baik
dibandingkan dengan Naive Bayes berdasarkan metrik akurasi, presisi, dan recall. Penelitian ini
berkontribusi dalam mendukung digitalisasi sistem pendidikan di Indonesia, khususnya dalam
proses penyaluran bantuan PIP.

Kata kunci : Machine Learning, KDD , Naive Bayes, KNN, PIP

ABSTRACT

The Government of Indonesia, through the Program Indonesia Pintar (PIP), supports the
education of children from underprivileged families. However, the selection process for PIP
recipients at PKBM Orange Muara Kelingi is still conducted manually, which is time-consuming
and prone to errors. This research aims to design a machine learning-based selection system to
improve efficiency and accuracy in determining eligible students for assistance. The research
utilizes the Naive Bayes and K-Nearest Neighbor (KNN) algorithms as classification techniques.
Student data, including age, parental income, number of dependents, and KIP/KPS ownership
status, serve as the main attributes. The system development follows the Knowledge Discovery in
Database (KDD) approach, encompassing data collection, labeling, transformation, modeling,
and evaluation. The best-performing algorithm is implemented in a simple web page, allowing
users to view classification results in real-time. The findings reveal that the KNN algorithm
outperforms Naive Bayes in terms of accuracy, precision, and recall. This research contributes to
supporting the digitalization of Indonesia’s education system, particularly in the distribution of
PIP assistance.

Keyword : Machine Learning, KDD , Naive Bayes, KNN, PIP

I. PENDAHULUAN satunya melalui Program Indonesia Pintar
Pemerintah terus berupaya (PIP), sebuah program bantuan dana yang
meningkatkan kualitas pendidikan, salah disalurkan melalui Kartu Indonesia Pintar

Universitas Binas Insan
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(KIP). PIP meIBIﬁﬂﬁe%ﬂtdarbX/aEgl)F A{ﬂﬁ'@ﬁpysigrlfeﬁri keluarga tidak

mampu untk medRBRAAE AT B GERIEN (o REROS G

sekolah(Nata & Suparmadi, 2022). Proggg
ini  bertujuan membantu  pembia
pendidikan personal bagi siswa miskin
rentan miskin yang masih terdaftar di je
pendidikan dasar dan menengah.
dirancang untuk memastikan anak-anak '8
sekolah tetap mendapatkan akses pendidikan
hingga menyelesaikan pendidikan menengah,
baik melalui jalur formal maupun non-
formal. Namun, masih terdapat sekolah yang
belum mampu menyeleksi siswa secara
otomatis dan terkomputerisasi dalam
menentukan calon penerima
beasiswa(Uriyalita et al., 2020).

Pada tanggal 24 Mei 2017, didirikanlah
PKBM Orange Muara Kelingi yang
beralamat di JI. Mawar RT 06, Kelurahan
Muara Kelingi, Kecamatan Muara Kelingi.
PKBM Orange Muara Kelingi merupakan
lembaga pendidikan nonformal yang
bergerak di bidang pendidikan, di bawah
pengawasan  dan  bimbingan  Dinas
Pendidikan ~ Kabupaten. Lembaga ini
berlokasi di tingkat kecamatan dan dapat
didirikan oleh pihak mana pun yang telah
memenuhi persyaratan kelembagaan. Saat
ini, PKBM Orange memiliki 245 siswa,
sebagian besar berasal dari keluarga kurang
mampu. Namun, hingga kini pihak sekolah
belum pernah mengajukan bantuan Program
Indonesia Pintar (PIP) bagi siswa yang
membutuhkan. Hal ini disebabkan oleh
kendala dalam proses seleksi siswa yang
layak menerima bantuan. Salah satu metode
seleksi yang bisa digunakan adalah secara
manual dengan membandingkan data siswa
secara individual, namun dapat memakan
waktu lama dan cukup rumit untuk
menghasilkan  keputusan yang akurat.
Dengan adanya permasalahan tersebut,
diperlukan sistem atau metode yang lebih
efisien untuk memastikan bantuan dapat tepat
sasaran dan mendukung kesejahteraan siswa
secara maksimal.

Alur penerimaan Program Indonesia
Pintar (PIP) di PKBM Orange dimulai
dengan sosialisasi kepada orang tua/wali dan
siswa mengenai PIP serta prosedur
pengajuan. Sekolah kemudian
mengumpulkan data siswa yang memenuhi

Universitas Binas Insan

rdaftar DTKS pemegang
afl?&%‘él{ Pintar), siswa
yatim/piatu, atau yang berkebutuhan khusus.
Orang tua/wali menyerahkan dokumen
pendukung seperti KIP, KPS, Kartu PKH,
atau Surat Keterangan Tidak Mampu. Data
alon penerima diverifikasi secara manual
oleh pihak sekolah untuk memastikan
kelengkapan dokumen dan kesesuaian
kriteria. ~ Operator sekolah selanjutnya
mengusulkan data siswa yang layak melalui
sistem Dapodik.

Oleh karena itu, berdasarkan
permasalahan yang dihadapi di PKBM
Orange, peneliti mengangkat  judul
“Implementasi Machine Learning dalam
Penentuan Penerima Program Indonesia
Pintar (PIP) di PKBM Orange Muara
Kelingi” dengan mengusulkan solusi berupa
penerapan teknik pembelajaran mesin untuk
mempercepat dan meningkatkan akurasi
dalam proses seleksi penentuan siswa yang
akan diusulkan sebagai calon penerima
beasiswa PIP. Dalam penelitian ini, peneliti
menerapkan konsep data mining dengan dua
Algoritma  Klasifikasi, = Naive  Bayes
(NB)(Arfah Wahlil Pratama et al., 2023) dan
K-Nearest Neighbor (KNN)(Arifin et al.,
2019).

Tujuan dari penelitian ini adalah
merancang dan membangun sistem yang
dapat digunakan oleh PKBM Orange,
khususnya di bidang Kesiswaan, untuk
melakukan proses seleksi calon penerima
beasiswa Program Indonesia Pintar (PIP) di
PKBM Orange Muara Kelingi. Taknik
machine learning dipilih karena dapat
menyeleksi secara otomatis dan
mempersingkat waktu(Juwita Sari et al.,
2024). Model terbaik yang dihasilkan
nantinya akan ditampilkan melalui satu
halaman web sederhana, sehingga pengguna
dapat dengan mudah melihat hasil klasifikasi
secara real-time.

Machine  Learning (ML) atau
pembelajaran mesin merupakan pendekatan
dalam A/ yang banyak digunakan untuk
menggantikan atau menirukan perilaku
manusia untuk menyelesaikan masalah atau
melakukan otomatisasi. Sesuai namanya, ML
mencoba menirukan bagaimana proses
manusia atau makhluk cerdas belajar dan
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mengeneralisasi. S? mtﬁﬁtﬁdahﬁkRDF Anﬁa@OpinEléﬁe Neighbor (KNN)

utama dalam M| altu klasi
orediksi, Ciri khdUPSTafle 10000
proses pelatihan, pembelajaran, atau train
Oleh karena itu, ML membutuhkan
untuk dipelajari yang disebut sebagai
training(Alfarizi et al., 2023).

Data mining merupakan serang
proses untuk menggali nilai tambah be
informasi yang selama ini tidak diketahui
secara manual dari suatu basis data. Data
mining mulai ada sejak 1990-an sebagai cara
yang benar dan tepat untuk mengambil pola
dan informasi yang digunakan untuk
menemukan hubungan antara data untuk
melakukan pengelompokkan ke dalam satu
atau lebih cluster, sehingga objek-objek yang
berada dalam satu cluster akan mempunyai
kesamaan yang tinggi antara satu dengan
lainnya(Aprilia et al., 2023). Data mining
merupakan bagian dari proses penemuan
pengetahuan dari basis data Knowledge
Discovery in  Databases(Alkhairi &
Windarto, 2019).

Naive Bayes adalah pengklasifikasian
statistik yang dapat digunakan untuk
memprediski probabilitas keanggotaan suatu
class. Bayesian classification didasarkan
pada teorema Bayes yang memiliki
kemampuan klasifikasi serupa dengan
decesion tree dan neural network. Bayesian
classification terbukti memiliki akurasai dan
kecepatan yang tinggi saat diaplikasikan ke
dalam database dengan data yang besar(Nur
etal., 2024). Berikut Persamaan dari Teorema
Bayes:

P(X|H)p(H)

PHIX) = =5 (1)
Keterangan:
X : Data dengan class yang belum
diketahui
H : Hipotesis data X merupakan suatu

class spesifik

P(H|X) : Probabilitas hipotesis H
berdasarkan kondisi x
(posteriori prob.)

P(H) :Probabilitas hipotesis H

P(X|H) : Probabilitas X berdasarkan kondisi
tersebut

P(X) :Probabilitas dari X (Annur, 2018).

Universitas Binas Insan

58%%“ to Remaoyg; the

adalah metode klasifikasi yang menentukan

ﬁ q&ﬁj‘é rma sk/)c}; sarkan data
pembelajaran yang memiliki jarak terdekat
dengan objek tersebut. Metode ini bertujuan
ntuk  mengklasifikasikan  objek  baru
erdasarkan atribut dan sampel pelatihan.
ilai prediksi dari query ditentukan
erdasarkan  klasifikasi dari  tetangga
terdekatnya. Berdasarkan pengertian ini,
KNN dapat diartikan sebagai metode
klasifikasi yang menggunakan data terdekat,
yaitu tetangga atau data sebelumnya, sebagai
sampel untuk menentukan hasil
akhir(Kushartanto &  Aldisa, 2023).
Kedekatan didefinisikan berdasarkan jarak
metrik, seperti jarak Euclidean. Jarak
Euclidean dapat dihitung menggunakan
persamaan berikut:

D@ = [T - bt O
Keterangan:
D(a,b) :Jarak (Euclidean Distance)

(ak)  :Data ayang ke-k
(bk)  :Datab yang ke-k
kkk :1,2,3,...n

Program Indonesia Pintar (PIP) adalah
salah satu inisiatif pemerintah Indonesia
untuk mendukung pendidikan anak-anak dari
keluarga kurang mampu. PIP memberikan
bantuan dana pendidikan yang langsung
disalurkan ke rekening Simpanan Pelajar
(SimPel) milik siswa di bank seperti BRI,
BNI, dan BSI. Pada tahun 2024, bantuan ini
bervariasi sesuai jenjang pendidikan siswa,
dengan nominal yang berbeda untuk siswa
SD, SMP, dan SMA/SMK. Untuk memeriksa
apakah Anda atau anak Anda termasuk
penerima PIP 2024, dapat dilakukan dengan
mengunjungi laman resmi PIP Kemendikbud
Ristek dan memasukkan NIK serta NISN.

II. METODOLOGI PENELITIAN
Metode analisa data yang digunakan
dalam penelitian ini adalah pendekatan
Knowledge Discovery in Database (KDD).
Untuk pengujian data dalam Kklasifikasi,
digunakan metode Naive Bayes dan KNN.
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Tahapan pendekat£ H@&%@(ﬁnb@blgl)l? Antin€ O@YesF Y8} dan K-Nearest
dalam penelitian dgpat pada gamhar 1_; | Neighboy. (KNN). Dibawah ini adalah
(aﬁpge’a(ie ?(I)nigrolVersmn to Remoy, ﬁ% n{g}! t&ﬁ"éfg{,

S
Data Pemilihan
DATA SISWA Collecting Data

PDF

Evaluation || Modeling |—| Transformasi d

Data

l

Implementasi
Model

Gambar 1. Tahapan KDD

1. Pengumpulan Data (Data Collection)
Data siswa PKBM Orange yang
dikumpulkan antara lain nama, usia,
penghasilan  orang  tua, jumlah
tanggungan, status pemilik KIP dan
KPS, dIl. Data ini akan digunakan
sebagai data latih dan data uji.

2. Pemilihan Data (Data Selection)
Pemilihan fitur yang relevan seperti usia,
penghasilan ~ orang  tua,  jumlah
tanggungan, pemilik KIP dan pemilik
KPS dipilih untuk digunakan dalam
pemodelan.

3. Pelabelan dan Transformasi Data
Pada tahap pelabelan, sebagai contoh
kolom "Status" akan ditambahkan yang
selanjutnya akan digunakan sebagai
variabel Y pada machine learning.
Kolom label ditambahkan sesuai dengan
aturan yang telah disepakati bersama
oleh Kepala PKBM Orange Muara
Kelingi untuk siswa yang akan
diusulkan. Setelah itu, data akan
ditransformasikan dan dikonversi dari
data string menjadi numerik
menggunakan fungsi LabelEncoder
yang ada pada bahasa program Python
agar atributnya sesuai dengan format
yang diperlukan oleh algoritma Naive
Bayes (NB) dan K-Nearest Neighbors
(KNN).

4. Proses Pemodelan (Data Mining -
Modeling)

Setelah data selesai melalui tahap
pemilihan, pelabelan, dan transformasi,
langkah berikutnya adalah melatih
model machine learning. Dalam hal ini
dua algoritma akan digunakan yaitu,
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ftma Naive Bayes
pada gambar 2.

Menghitung jumlah dataset
|

Menghitung jumlah Kelas
Layak dan Tidak Layak

|

Menghitung Nilai
Probabilitas Kelas Layak dan
Tidak Layak

]

Menghitung nilai probabilitas
setiap atribut

|

-

Gambar 2. Alur Penerapan algoritma Naive

Bayes

pada gambar 3 adalah alur penerapan

algoritma KNN.

Tentukan Jumlah Tentangga Terdekat k
(k = ditentukan oleh user)

Hitung Jarak Test Data
ke Training Data

*

Urut data berdasarkan data yang
mempunyai jarak Euclid terkecil

l

Tentukan kelompok test data berdasarkan
label mayoritas pada k

Gambar 3. Alur Penerapan Algoritma KNN

5.

Evaluasi Model (Evaluation)

Dua Model yang dihasilkan dievaluasi
menggunakan confusion matrix, yang
digunakan untuk menghitung accuracy,
precision dan recall. Selain itu, K-fold
cross-validation  diterapkan  untuk
memastikan stabilitas dan keandalan
kedua model.

Implementasi Model (Deployment)
Model dengan hasil klasifikasi terbaik
akan digunakan untuk membuat sebuah
web sederhana agar nantinya pengguna
bisa mengecak hasil siswa yang layak
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penerima PIP secara real-ti es in
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pada gambar 4.

Judul Halaman Web
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Gambar 4. Desain Web Klasifikasi PIP

I1I.
1.

HASIL DAN PEMBAHASAN
Pengumpulan Data (Data Collection)
Data yang berhasil dikumpulkan
sebanyak 245 data siswa dari PKBM
Orange. Data ini diambil dari siswa yang
terdaftar dalam sistem Dapodik. Sampel
dataset siswa PKBM Orange bisa dilihat
pada tabel 1.

Tabel 1. Sampel Dataset Siswa PKBM

Orange
.. Penghasilan  Jumlah Pemilik  Pemilik
Ne Nama Usia Orang Tua Tanggungan KIP KPS
1 AAS ARISKA 24 1500000 Tidak Tidak
2 ABDUL GHOFUR 36 1500000 I ebih dari 3 Tidak Tidak
3 ABDUL RAHMAN 39 1500000 2 Tidak Tidak
4 ABU BAKAR 37 2500000 2 Tidak Tidak
S ADIMARLANGGA ... 17 3450000 Lebih dari 3 Tidak Tidak
245  ZERUDAL SAPUTRA ... 19 2000000 Lebih dari 3 Tidak Tidak

2. Pemilihan Data (Data Selection)
Fitur yang dipilih dalam penelitian ini
adalah wusia, penghasilan orang tua,
jumlah tanggungan, pemilik KIP dan
pemilik KPS. Sampel hasil pemilihan
data pada tabel 2.
Tabel 2. Data Fitur
Usia Penghasilan Jumlah Pemilik Pemilik
Orang Tua  Tanggungan KIP KPS
24 1500000 1 Tidak  Tidak
36 1500000 Lebihdari3  Tidak  Tidak
39 1500000 2 Tidak  Tidak
37 2500000 2 Tidak  Tidak
17 3450000 Lebihdari3  Tidak  Tidak
3. Pelabelan dan Transformasi Data

Pada tahap pelabelan, kolom "Status"
ditambahkan yang akan digunakan

Universitas Binas Insan
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data  akan
Kemudian data dikonversi menjadi
numerik agar sesuai dengan format yang
diperlukan algoritma Naive Bayes (NB)
dan K-Nearest Neighbors (KNN). Hasil
aturan kolom Status bisa dilihat pada
tabel 3 dan sampel hasil pelabelan dan
transformasi data bisa dilihat pada tabel
4 dibawabh ini.

Tabel 3. Aturan Label Kategori Layak

Kriteria Aturan Status
Usia (C1) dibawah 21 Layak
Penghasilan dibawah UMR atau UMR jika Layak
Orang Tua (C2) tanggungan lebih dari 3 Y
Jumlah . .

Tanggungan (C3) 1, 2, 3, atau Lebih dari 3 Layak
Pemilik KIP Diabaikan jika Penghasilan dibawah
(C4)/Pemilik UMR atau UMR jika tanggungan Layak
KPS(C5) lebih dari 3
Tabel 4. Hasil Pelabelan
Usia Penghasilan Jumlah Pemilik Pemilik Status
(1) Orang Tua Tanggungan  KIP KPS Actual
(C2) (C3) (C4) (C5)
. dibawah . . Tidak
diatas 21 UMR. 1 Tidak Tidak Layak
. dibawah . . . . Tidak
diatas 21 UMR Lebihdari3  Tidak  Tidak Layak
. dibawah . . Tidak
diatas 21 UMR 2 Tidak  Tidak Layak
. dibawah . . Tidak
diatas 21 UMR 2 Tidak  Tidak Layak
g'lbawah UMR Lebihdari3 Tidak  Tidak  Layak

Data string akan dikonversi menjadi
numerik menggunakan fungsi
LabelEncoder pada Python. Tabel 5-10
menunjukkan hasil konversi setiap fitur,
sedangkan tabel 11 menampilkan hasil
keseluruhan.

Tabel 5. Konversi Data Usia (C1)

Usia (C1) Konversi Angka
21 0
diatas 21 1
dibawah 21 2

Tabel 6. Konversi Data Penghasilan Orang

Tua (C2)
Penghasnl?gz())rang Tua Konversi Angka
UMR 0
diatas UMR 1
dibawah UMR 2
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Tabel 7. Konversi BaraﬂtﬁﬁtedxgblngDF
C3

Jumlah Tanggungaq[? Pgi\ ad ?Zgg;g:gpAin!}m n

AHti-GDABp}BE&%I Data Uji

Penghasilan Jumlah Pemilik Pemilik

. Usia v ul P KPS Status
to Repipve ﬂl:;z)é Wﬂt!%ggmrk)('&) (Cny  Actual

1 2 3 0 0 0

1 2 3 0 0 0

1 2 0 0 0 0

0 2 3 0 0 0

2 2 3 0 0 1

1 0
2 1
3 2
Lebih dari 3 3

Tabel 8. Konversi Data Pemilik KIP (

Penerima KIP (C4) Konversi Angka
Tidak 0
Ya 1

Tabel 9. Konversi Data Pemillik KPS (C5)

Penerima KPS (C5) Konversi Angka
Tidak 0
Ya 1

Tabel 10. Konversi Data Status

Status Konversi Angka
Tidak Layak 0
Layak 1

Tabel 11. Hasil Data Koversi

(C1) ( ng) %gs) 8a0 K1p (C4) (Cs)  Actual
1 2 0 0 0 0
1 2 3 0 0 0
1 2 1 0 0 0
1 2 1 0 0 0
2 0 3 0 0 1

Setelah itu Data akan dibagi menjadi
70% untuk pelatihan (171 data) dan 30%
untuk pengujian (74 data). Sampel data
pelatihan ditampilkan pada Tabel 12,
sedangkan sampel data pengujian pada
Tabel 13.

Tabel 12. Sampel Data Latih

Penghasilan Jumlah Pemilik Pemilik

Proses Pemodelan (Data Mining -

Modeling)

a. Algoritma Naive Bayes (NB)
Berikut ini langkah-langkah
penerapan algoritma NB :

1) Menghitung jumlah 70% data latih
dari dataset
Jumlah data latih yang digunakan
dalam penelitian ini adalah 171.

2) Menghitung jumlah Kelas Layak dan
Tidak Layak
Dari 171 data latih didapatkan jumlah
kelas Layak 90 dan kelas Tidak
Layak 81 . Tabel 14 menampilkan
pembagian kelas.

Tabel 14. Pembagian Kelas

Kelas

Layak Tidak Layak

90 81

3) Menghitung Nilai Probabilitas Kelas
Layak dan Tidak Layak

P(Ci) | P (Layak) =90/171 = 0,526
P (Tidak Layak) =81/171 = 0,473

4) Langkah selanjutnya adalah
menghitung nilai probabilitas setiap
atribut, nilai atribut yang akan
dihitung antara lain :

a) Hasil Probabilitas atribut Usia (C1)
pada tabel 15

Tabel 15. Hasil Perhitungan atribut Usia

:JCSIS Orang Tua Tanggungan  KIP KPS it;::;sl
(€2) (C3) (C4) (C5)
2 2 2 0 0 1
1 2 0 0 0 0
2 2 2 0 0 1
2 1 0 0 0 0
1 2 1 0 0 0
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(C1)
Usia Probabilitas (C1) J“m"f]‘)hi;;*i‘f]?,d'a“
Layak Tidak Layak Tidak
21 0 0,17 0 14
diatas 21 0 0,77 0 63
dibawah 21 1 0,05 90 4

b) Hasil Probabilitas atribut Penghasilan
Orang Tua (C2) pada tabel 16
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Tabel 16. Hasffﬁﬂﬁﬂtﬁgtﬂdrib]y PDF Anti'ﬁﬂpynF 40616h perhitungan

Penghasilagp Orang Tya (C2

P(‘;:‘ag:l‘gai;ﬁ': Probabilitas (C1) ‘l‘Dipililjl”
(C2) Layak  Tidak Layak  Ti
UMR 0,1 0,02 9

diatas UMR 0,01 0,05 1

dibawah UMR 0,88 0,92 80

c) Hasil Probabilitas atribut Jumla
Tanggungan (C3) pada tabel 17

Tabel 17. Hasil Perhitungan atribut Jumlah

Tanggungan (C3)
Jumlah - Jumlah Kajadian
Tanggungan Probabilitas (C1) “Dipililjl,,

(C3) Layak Tidak Layak Tidak

1 0,19 0,20 17 16

2 0.23 0,24 21 20

3 035 033 32 27

Lebih dari 3 0,22 0,22 20 18

d) Hasil Probabilitas atribut Pemilik KIP
(C4) pada tabel 18

Tabel 18. Hasil Perhitunngan atribut Pemilik

KIP (C4)

Pemilik  Probabilitas (C1) J“‘“"f]‘)hi;ffi‘fl?,di““
KIP(C4) Layak Tidak Layak Tidak
Tidak 0,97 0,96 88 78
Ya 0,02 0,03 2 3

¢) Hasil Probabilitas atribut Pemilik
KPS (C5) pada tabel 19

Tabel 19. Hasil Perhitungan atribut Pemilik

KPS (C5)
Pemilik  Probabilitas (C1) J“m"f]‘)hi;fl"i‘l’;?,di““
KPS (C4) Layak Tidak Layak Tidak
Tidak 0,97 0,97 88 79
Ya 0,02 0,02 2 2
Contoh perhitungan untuk

menentukan kelas prediksi penerima
PIP (Layak/Tidak Layak) pada Tabel
20 dijelaskan berikut ini.

Tabel 20. Data Pengujian NB

. Penghasilan  Jumlah  Pemilik Pemilik

Objek %1) Orang Tua Tanggungan KIP KPS Status
(2) (C3) (C4) (C5)
dibawah . .
0
Al 21 UMR 1 Tidak  Tidak By
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klasi iNB :
jon to Remove .tlﬁ&%%stle

itung %?el.rll(gr untuk "Layak"
Rumus = C1xC2xC3xC4xC5
Likelihood Layak
=0x0,88x0,19x0,97x 0,97
=0
Posterior Layak = 0 x 0,526 =0
e Hitung Posterior untuk "Tidak
Layak"
Likelihood Tidak Layak
=0,17x0,92x 0,20 x 0,96 x
0,97
=0,029143456
Posterior Tidak Layak
=0,029143456 x 0,473
=0,013782361
e Hitung Total Posterior
Total Posterior= Posterior Layak
x Posterior Tidak Layak
Total Posterior
=0+0.013782361
=0,013782361
e Normalisasi
Probabilitas "Layak":
P(Layak|Data) = Posterior Layak
/ Total Posterior
P(Layak|Data)
=0/0,013782361
=0
Probabilitas "Tidak Layak":
P(Tidak Layak|Data)
= Posterior Tidak Layak /
Total Posterior
P(Tidak Layak|Data)
=0,013782361/0,013782361
=1

Hasil akhir ditampilkan pada tabel 21

Tabel 21. Hasil Klasifikasi NB

Nilai Probabilitas Nilai Probabilitas Status NB Status
Layak Tidak Layak Actual
0 1 Tidak Layak Tidak Layak

b. Algoritma KNN
Berikut ini langkah-langkah
penerapan algoritma KNN :

1) Parameter K = 1

2) Menghitung kuadrat jarak eucliden
antara objek pada data uji (tabel 22)
terhadap data training (tabel 23).
Hasil perhitungan jarak pada tabel 24.
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Objek Ué;a Orang Tua Tanggungan KIP KPS Status
(o)) (€3 (C4)  (C5)
Al 0 2 0 0 0

Tabel 23. Data Training

Penghasilan  Jumlah  Pemilik Pemilik

Objek (C;) Orang Tua Tanggungan KIP KPS
(€2) (C3) (C4) (©5)
Al 2 2 2 0 0 Layak
Tidak
A2 1 2 0 0 0 Layak
A3 2 2 2 0 0 Layak
Tidak
A4 2 1 0 0 0 Layak

Dq =./(al — b1)2+ (a2 — b2)% + (an — bn)2

D1 =

JO-=2)2+ 2-2)2+(0—-2)2+ (0—0)2+ (0 —0)?
=/(=2)?+ (0)2 + (=2) + (0)2 + (0)?
=V4+0+4+0+0=+8

=282

D2 =
JO-1)2+ (2-2)2+(0—0)2+ (0—0)2+ (0 — 0)?
=/(=D?+ (0)2+ (0)% + (0)2 + (0)2
=V1I+0+0+0+0=v1
=1

D3 =
JO=2)2+ 2-2)2+(0—-2)2+(0—0)2+ (0 —0)2
=22+ (07 +(=2)* + (0)* + (0)?
=VA+0+4+0+0=+8

=282

D4 =
J0-2)2+ 2-1)2+(0—0)2+ (0—0)2+ (0 — 0)2
=J(=22+ (D2 + (0)2+ (0)? + (0)

=VA+1+0+0+0=+5
=223

Tabel 24. Hasil Perhitungan Jarak

No Objek Hasil Perhitungan Jarak
1 Al 2,82
3 A2 1
4 A3 2,82
5 A4 2,23

3) Hasil perhitungan jarak secara

ascending pada tabel 25
Tabel 25. Hasil Ascending Jarak
No Objek Hasil Perhitungan o o a1
Jarak
1 A2 1 Tidak Layak
3 A4 2,23 Tidak Layak
4 Al 2.82 Layak
5 A3 2,82 Layak

Tabel 22. Data Pengujian . berdasarkan nilai k = 1
e CRGEAG A Rersion to Remove i WARHIATN crqckat k — 1

adalah objek A2 dengan nilai D
(distance) = 1 . Hasil data nilai k =1
pada tabel 26

Tabel 26. Hasil Data Nilai K =1

Hasil Perhitungan

No Objek Jarak

Status KNN

1 A2 1 Tidak Layak

5) Hasil klasifikasi KNN dengan nilai k
= 1 pada tabel 27

Tabel 27. Hasil Klasifikasi KNN Nilai K = 1

. Penghasilan Jumlah Pemilik Pemilik

Objek chs;z; Orang Tua Tanggungan KIP KPS S]Ez]l\}:ls it:t::;sl
(€2 <3 c4 ()]
dibawah . . Tidak  Tidak
Al 21 UMR 1 Tidak  Tidak Layak Layak

5. Evaluasi Model (Evaluation)

Model yang sudah dilatih dievaluasi
dengan Confusion Matrix menggunakan
30% data uji dari dataset yaitu 74 data
Sampel data uji bisa dilihat pada tabel 13
diatas. Selanjutnya akan divalidasi
menggunakan K-Fold Cross Validation,
yang selanjutnya diuji dengan 10 data uji
baru.

a. Algoritma NB
Tabel 28 menyajikan Confusion
Matrix algoritma NB dari 74 data.

Tabel 28. Hasil Confusion Matrix NB

Predicted Class
Tidak Layak Layak
Actual Tidak Layak 36 2
Class Layak 0 36

Selanjutnya  confunsion  matrix
digunakan untuk menghitung
accuracy, precision dan recall sebagai
berikut :

d) Akurasi
= (TP+TN) / (TP+TN+FP+FN)
=36+36)/(36+36+0+2)
=72/74=0,97x100=97 %

e) Presisi  =TP/(TP+FP)
=36/(36+0)
=1x100=100 %

Universitas Binas Insan
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f) Recall
Kemudian model dival
menggunakan K-Fold

Validation dengan nilai k =10 .
Cross Validation pada gambar 5

Cross-Validation scores for Naive Bayes (10-Fold)

Fold

Gambar 5. Hasil K-Fold Cross Validation
NB

b. Algoritma KNN
Tabel 29 menyajikan Confusion
Matrix algoritma KNN dari 74 data.

Tabel 29. Hasil Confusion Matrix KNN

Predicted Class
Tidak Layak = Layak
Tidak Layak 37 1
Actual Class Layak 0 36

Selanjutnya  confunsion  matrix
digunakan untuk menghitung
accuracy, precision dan recall sebagai
berikut :

d) Akurasi
= (TP+TN) / (TP+TN+FP+FN)
=(37+36)/(37+t36+0+1)
=73/74=0,99 x 100 =99 %

e) Presisi =TP / (TP+FP)
=37/(37+0)
=1x100=100 %

f) Recall =TP/(TP+FN)
=37/(37+1)=37/38
=0,97x100=97 %

Kemudian model divalidasi
menggunakan K-Fold Cross
Validation dengan nilai k = 10 . Hasil

Universitas Binas Insan
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Gambar 6. Hasil K-Fold Cross Validation
KNN

Setelah dievaluasi kedua algoritma
akan diuji dengan 10 data uji baru.
Tabel 30 menampilkan data uji yang
akan digunakan.

Tabel 30. Data Uji Baru

Usia (C1) l:::ag:; Tom Taf.;gnxl:lglan Pemilik - Pemilik — Status
(€2) (C3) KIP (C4) KPS (C5)  Actual
21 dibawah UMR 1 Tidak Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR Lebih dari3 Ya Ya Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 1 Tidak Ya Layak
dibawah 21 UMR 1 Ya Ya Layak
dibawah 21 UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Layak
diatas 21 UMR 2 Tidak Ya Tidak Layak
dibawah 21 _dibawah UMR Lebih dari 3 _ Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 1 Ya Tidak Tidak Layak
diatas 21 UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 diatas UMR 2 Tidak Tidak Tidak Layak

Perbandingan hasil klasifikasi antara
algoritma Naive Bayes dan KNN
ditampilkan pada tabel 31

Tabel 31. Hasil Klasifikasi NB dan KNN

Status NB Status KNN Status Actual
Tidak Layak Tidak Layak Tidak Layak
Tidak Layak Tidak Layak Tidak Layak

Layak Layak Layak
Layak Layak Layak
Layak Layak Layak
Tidak Layak Tidak Layak Tidak Layak
Layak Layak Layak
Tidak Layak Tidak Layak Tidak Layak
Tidak Layak Tidak Layak Tidak Layak
Layak Tidak Layak Tidak Layak

6. Implementasi Model (Deployment)

Dari hasil accuracy, precision, recall dan
pengujian dengan 10 data uji baru pada
tabel 31 algoritma KNN menunjukkan
performa yang lebih unggul
dibandingkan Naive Bayes. Oleh karena
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sebagai  piljhan _terbaj untyk Sara dapat ulis berikan guna

implementasi éﬁﬁaggtsﬂji;;re(erQr%?n to R]%}}ggrﬁg}nggﬁg‘lte 15?6215% klasifikasi ~ PIP

Tampilan satu halaman berbasis machine learning ini agar lebih baik

sederhananya bisa dilihat pada gamb lagi adalah :

1. Agar sistem dapat menghasilkan
keputusan yang lebih akurat dan
relevan, peneliti menyarankan untuk

Klasifikasi Realtime PIP

Nama umur menggunakan dataset yang lebih
r = besar dan lebih beragam.

Penghasian Orang Tua cumlah Tanggungan Orang Tua 2. Selain menggunakan algoritma Naive
pemilik KIP pemilik KPS Bayes dan KNN, ada baiknya untuk
Tk v v mencoba algoritma lain  seperti
predic Random Forest atau Support Vector

Machine (SVM). Dengan
mengevaluasi  algoritma-algoritma
tersebut, kita dapat menemukan
metode yang mungkin lebih unggul

Fulan Layak diusulkan

Gambar 7. Satu Halaman Web Klasifikasi

PIP dalam  menyelesaikan =~ masalah
IV. KESIMPULA klasifikasi ini.
V. S ULAN 3. Penelitian di masa depan sistem ini

Dari penelitian yang telah dilakukan

dapat dikembangkan lagi d
dapat diambil kesimpulan sebagai berikut : apat crxembangran fagl dengan

I . mengimplementasikan model
1. Penelitian 1ln ! menu;;qkke}a; bahdwa klasifikasi PIP pada website sekolah
penerapan algoritma Naive Bayes dan agar lebih mempermudah

K-Nearest Neighbor (KNN) berhasil
meningkatkan efisiensi dan akurasi 4
dalam proses seleksi calon penerima
Program Indonesia Pintar (PIP) di
PKBM Orange Muara Kelingi.

2. Algoritma  KNN  menunjukkan
performa  yang lebih  unggul
dibandingkan Naive Bayes.
Algoritma Naive Bayes mencapai

penggunaan web klasifikasi PIP.

. Sistem ini perlu dipantau dan
dievaluasi secara berkala untuk
memastikan ~ performanya  tetap
optimal. Langkah ini penting,
terutama jika ada perubahan pada
kebijakan atau kriteria penerimaan
PIP yang ditetapkan oleh pemerintah.

Zkurasi s;l;es(;r 97&%, Il)(resisi 10'0%, V1. DAFTAR PUSTAKA
an recall 95%, Slf ang ar];a goritma  Alfarizi, M. R. S. Al-farish, M. Z.,
KNN mencapai akurasi sebesar 99%, Taufiqurrahman, M., Ardiansah, G., &

presisi 100%, dan recall 97%.

3. Model terbaik yaitu KNN telah
diimplementasikan dalam bentuk
sebuah web sederhana. Web ini

Elgar, M. (2023). Penggunaan Python
Sebagai Bahasa Pemrograman untuk
Machine Learning dan Deep Learning.
) Karya Illmiah Mahasiswa Bertauhid
memberikan  kemudahan kepada (KARIMAH TAUHID), 2(1), 1-6.
pihak sekolah untuk mengakses hasil Alkhairi, P., & Winda rto: A ,P. (2019).
seleksl secara real-tim e o Penerapan K-Means Cluster pada
4. Penelitian ini memberikan kontribusi Dacrah  Potensi  Pertanian  Karet
nyata dalam mendukung digitalisasi Produktif di Sumatera Utara. Seminar
proses sgleksi bantuan pendidikan di Nasional Teknologi Komputer & Sains,
Indonesia. Dengan. menggunakan 762—767. https://seminar-id.com/prosid
pendekatan chﬁ me .Ie.arnmgf ing/index.php/sainteks/article/view/228
PKBM Orange l‘<1n1 memiliki 501951 Annur, H. (2018). Klasifikasi Masyarakat
mode‘r‘n yang tidak hanya efektif, Miskin Menggunakan Metode Naive
tetapt juga tepat sasaran. Bayes. ILKOM Jurnal Ilmiah, 10(2),
160-165. https://doi.org/10.33096/ilko
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Aprilia, S., Elmay 8§Sobr 02Sk()) Dat
Data Minmgypgﬁ‘g RX&(')(C;% n to Remoye

Means Clustering Untuk Mengelo
kan Penerima Bantuan Kartu Indo
Pintar (Studi Kasus .... Escaf, 1
1100. https://semnas.univbinainsan
id/index.php/escaf/article/view/48
Arfah Wahlil Pratama, M., fuad, ”
Hazriani, & Yuyun. (2023). Penentuan
Status Penerima Bantuan Indonesia
Pintar Pada Smkn 9 Bulukumba
Dengan Metode Naive Bayes. Prosiding
Seminar Nasional Sistem Informasi
Dan Teknologi (SISFOTEK), 120-125.
Arifin, Z., Jafar Shudiq, W., & Magfiroh, S.
(2019). Penerapan Metode KNN (K-
Nearest Neighbor) Dalam Sistem
Pendukung Keputusan Penerimaan Kip
(Kartu Indonesia Pintar) Di Desa
Pandean Berbasis Web Dan Mysql.
NJCA  (Nusantara  Journal  of
Computers and Its Applications), 4(1).
https://doi.org/10.36564/njca.v4il1.101
Juwita Sari, Sri Wulandari, Yollanda Putry,
& Wiwin Handoko. (2024). Klasifikasi
Kelayakan Penerima Program
Indonesia Pintar Siswa MIS NU Dusun
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https://doi.org/10.56427/jcbd.v3i1.239
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DAFTAR PERTAN

Berikut ini adalah daftar p

Lampiran 9. Hasil Wawancara

JAWABAN WAWANCARA

an hasil wawancara antara pihak peneliti

dengan pihak internal lembaga pendidikan non-formal, pada :

Hari, tanggal : Selasa, 05 November 2024

Tempat : PKBM Orange Muara Kelingi

JI. Mawar RT 6 Kelurahan Muara Kelingi Kecamatan Muara

Kelingi Kabupaten Musi Rawas Provinsi Sumatera Selatan.

Nama : Justin Parlindungan Buaton, S.Pd

Jabatan : Kepala PKBM Orange Muara Kelingi

Pembahasan pertanyaan-pertanyaan yang diajukan adalah sebagai berikut :

No Pertanyaan

Jawaban

1. Bagaimana proses seleksi penerima
Program Indonesia Pintar (PIP) di PKBM
Orange selama ini, dan apa tantangan

yang sering dihadapi?

Proses seleksi penerima PIP selama ini
masih dilakukan secara manual. Kami harus
memeriksa data siswa satu per satu
berdasarkan kriteria yang sudah ditentukan,
seperti latar belakang ekonomi dan status
penerimaan bantuan sosial lain. Tantangan
utama yang kami hadapi adalah waktu yang
dibutuhkan cukup lama, dan kadang terjadi
kesalahan dalam penilaian karena

keterbatasan sumber daya dan waktu.

2. | Kiriteria apa saja yang digunakan PKBM
Orange dalam menentukan siswa yang

layak menerima PIP?

Kriteria utama meliputi penghasilan orang
tua, jumlah tanggungan keluarga, dan status
penerimaan bantuan sosial seperti KIP atau
KPS. Kami juga mempertimbangkan faktor-
faktor lain yang relevan, misalnya kondisi
khusus keluarga siswa yang membutuhkan

bantuan pendidikan.
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Apake\llrls’ M Orange pernah

menggunakan teknologi atau g

komputerisasi untuk membant
seleksi penerima PIP? Jika bel

mengapa?
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Belum, sejauh ini kami belum
menggunakan sistem komputerisasi. Salah
satu alasannya adalah karena keterbatasan
anggaran dan keterampilan teknologi di
antara staf kami. Namun, kami sangat
terbuka jika ada solusi teknologi yang dapat

mempermudah proses seleksi ini.

Apakah data-data yang dibutuhkan untuk
penelitian ini, seperti data pribadi siswa,
latar belakang ekonomi, dan status
penerima KIP/KPS, tersedia dan
terorganisir dengan baik di PKBM

Orange?

Ya, kami memiliki data siswa yang cukup
lengkap dan terorganisir, termasuk data latar
belakang ekonomi dan status penerimaan
bantuan seperti KIP dan KPS. Namun, data
ini masih dalam bentuk sederhana dan
belum diolah dalam sistem yang lebih

terstruktur.

Menurut PKBM Orange, bagaimana
pandangan terhadap penggunaan teknologi
machine learning untuk meningkatkan
akurasi dan efisiensi seleksi penerima

PIP?

Kami melihat ini sebagai solusi yang
menarik. Dengan bantuan machine
learning, kami berharap bisa mendapatkan
hasil seleksi yang lebih cepat dan akurat,
sehingga bantuan PIP bisa disalurkan tepat
sasaran. Hal ini akan sangat membantu
kami dalam meningkatkan kualitas layanan

pendidikan.
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Lampiran 10. Hasil Analisis data

Pengumpulan Data dan Su

Penelitian ini mengu ata dari PKBM Orange Muara Kelingi,
meliputi informasi demo osial-ekonomi para siswa, seperti usia,
penghasilan orang tua, jumlah tanggungan keluarga, serta status kepemilikan
bantuan (KIP atau KPS). Total data mencakup 245 siswa yang sebagian besar
berasal dari keluarga dengan kondisi ekonomi kurang mampu. Data ini
diorganisir untuk membantu menentukan kelayakan penerima Program

Indonesia Pintar (PIP) sesuai kriteria yang telah ditetapkan.

Proses Preprocessing Data

Data yang tidak lengkap atau tidak relevan dihapus. Beberapa kolom data,
seperti usia dan penghasilan, dikonversi dari bentuk string ke numerik
menggunakan metode LabelEncoder untuk memudahkan pemrosesan oleh
algoritma machine learning. Data siswa dilabeli sesuai dengan kriteria
kelayakan, seperti "Layak" atau "Tidak Layak", berdasarkan aturan kelayakan
yang telah ditetapkan.

Pemilihan Fitur untuk Model

Fitur-fitur yang dipilih berdasarkan relevansi dan pengaruhnya terhadap
kelayakan penerima PIP, yaitu: Usia (C1), mengelompokkan siswa dibawah
dan diatas 21 tahun; Penghasilan Orang Tua (C2), klasifikasi berdasarkan
UMR; Jumlah Tanggungan (C3); Status kepemilikan KIP (C4) dan KPS (C5).

Proses Pembagian Data (Data Split)

Data yang telah melalui tahap preprocessing dibagi menjadi dua
kelompok: Data latih (training data), 70% dari total data digunakan untuk
melatih model yaitu sebanyak 171 data. Data uji (festing data), 30% sisanya
digunakan untuk menguji dan mengevaluasi kinerja model yaitu sebanyak 74

data.
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ampiran 11. Surat Keterangan Izin Penelitian dari Tempat Penelitian

-~ S\t PUSA’ N BELAJAR MASYARAKAT

£ G M ORANGE

"‘"r‘ ) JI. Mawar RT 6 ra Kelingi Kecamatan Muara Kelingi Kabupaten Musi
” repn O Rawas Provinsi Sumatera Selatan

SURAT REKOMENDASI
Nomor ; 422/294/PKBM-ORANGE/2024

Yang bertanda tangan di bawah ini :

Nama : Justin Parlindungan Buaton, S.Pd
Telp/HP : 082371447266 ‘
Jabatan : Kepala PKBM Orange Muara Kelingi

Dengan ini memberi rekomendasi kepada :

Nama : Trio Anggoro

NIM : 2102020031

Jenis Kelamin : Laki-laki

Telp/HP : 082269441948

Perguruan Tinggi : Universitas Bina Insan Lubuklinggau

Fakultas : Ilmu Teknik

Program Studi . Informatika

Alamat : Dusun II Desa G2 Dwijaya Kec. Tugumulyo Kab. Musi Rawas

Untuk melakukan penelitian di PKBM Orange Muara Kelingi dengan judul Penelitian
“Implementasi Machine Learning dalam Penentuan Penerima Program Indonesia Pintar (PIP) di
PKBM Orange Muara Kelingi”.

Demikian surat rekomendasi ini dibuat untuk dapat dipergunakan sebagaimana mestinya dan atas

bantuan dan kerjasamanya diucapkan terimakasih.

. MearaKelingi, 29 Oktober 2024
S m\
"ORANGL"
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Lampiran 13. Dataset Siswa PKBM Orange

Nama x Tempat Lahir b NIK Agama Alamat Kecamatan L Kebutuhan Pekerjoan Orang | g, | Penghasilan Orang Jumnlaty

Ariska L Lubuk Tua 1999-12-12 Tslam Desa Lubuk Tua Kec. Muara Kelingi Talan kaki Tidak ada Wirausaha 24 1500000 | 1
ABDUL GHOFUR L SUKA MULYA 1988-02-17 1605031702880001 Tslam DUSUN 111 Kec. Muara Kelingi Sepeda motor “Tidak ada Lainnya 36 1500000 | Lebih dari 3
ABDUL RAHMAN L MUARA KELINGI 1984-12-03 1605030312840002 Tslam TAROK DIPO Kec. Guguk Panjan; Jalan kaki Tidak ada Peternak 39 1500000 | 2
ABU BAKAR L MANDI AUR 1986-11-10 1606041011860009 Islam DUSUN V LUBUK BINTIALO LUBUK BINTIALO Kec. Batanghari Leko Jalan kaki Tidak ada Lainnya 37 2500000 | 2
ADI MARLANGGA L MUSIRAWAS 2007-03-13 1605031303070003 Tslam KELURAHAN MUARA KELINGI MUARA KELINGI Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Wirausaha 17 3450000 | _Lebih dari 3
‘Adian Candra L LUBUK TUA 2003-05-05 1605030505030010 Islam MUARA KELINGI MUARA KELINGI Kec. Muara Kelingi Jalan kaki “Tidak ada. Petani 21 3000000 | 3
ADILLA DWIPASSA L TAUNG BARU KAB. MUST 2006-11-24 1605031405060002 Islam Tanjung Tanjung Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Peternak 17 1000000 | Lebih dari 3
AFRIZAL SIDIQ L TEMUANJAYA 2005-10-14 1605031410050003 Islam TEMUAN JAYA TEMUANJAYA Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Buruh 19 3450000 | 3
AGUSTI L LUBUKLINGGAU 1978-04-30 1673053004780001 Islam JL. NIAS JAWA KANAN JAWA KANAN ﬁfm';‘l'l"“k Linggau Jalan kaki Tidak ada Buruh 46 500000 1
AGUSTI EFENDI L MUSIRAWAS 2006-08-26 1605032608060003 Tslam KELURAHAN MUARA KELINGI MUARA KELINGI Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Petani 18 3450000 | 1
AHMAD ARIYADI L TEMUANJAYA 2006-10-23 1605032310060001 Tslam DESA TEMUAN JAYA TEMUANJAYA Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Lainnya 18 3350000 | 2
‘Ahmad Budianto L Muara Kelingi 2005-11-11 1605031 111050006 Tslam Muara Kelingi Muara Kelingi Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada, Lainnya 18 3450000 | _Lebih dari 3
AIDIL L LUBUK TUA 2005-03-20 1605030603050004 Tslam LUBUK TUA LUBUK TUA Kec. Muara Kelingi Sepeda motor “Tidak ada. Wirausaha 19 3450000 | 1
AIDIL L MANDI AUR 2006-11-22 1605032211060002 Islam MANDI AUR MANDI AUR Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Lainnya 17 3450000 | 1
AIDIL ANGGARA L MAMBANG 2005-11-03 1605030311050001 Islam DUSUN 2 DESA MAMBANG MAMBANG Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Lainnya 18 3450000 | 3
ARIN L PULAU PANGGUNG 2006-05-17 1605031705060001 Islam DUSUN 2 PULAU PANGGUNG PULAU PANGGUNG Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Wirausaha 18 3500000 | 2
AJAI SAPUTRA L TEMUANJAYA 2001-09-17 1605031709010006. Tslam DUSUN I DESA TEMUAN JAYA TEMUAN JAYA Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada. Buruh 23 2000000 | 1
AKIS L MAMBANG 2008-12-29 1605032912080001 Islam MAMBANG MAMBANG Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Petani 15 1000000 | _Lebih dari 3
AKROM NURHIDAYAT L MUARA KELINGI 2004-07-08 1605030707040004 Islam MANGANJAYA Desa/Kel. Mangan Jaya | _Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Petani 20 3500000 | 2
AL AKBAR L MAMBANG 1990-07-20 1605032007900005 Islam DUSUN 2 DESA MAMBANG MAMBANG Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Peternak 34 3000000 | 2
ALAM L LUBUK TUA 2007-02-09 1605030902070002 Tslam LUBUK TUA LUBUK TUA Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada. Peternak 17 1000000 | 3
Alban Asir L Lubuk Tua 2004-09-21 1605032109040003 Islam Dusun [ Lubuk Tua Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Buruh 20 1000000 | _Lebih dari 3
ALDIRAHMAT TULLAH L SUKA MENANG 1998-03-17 1605031703980002 Islam DUSUN 2 DESA KARYA TELADAN KARYA TELADAN Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Petani 26 2000000 | 1

KOMP BUMI MAS INDAH BLOK C2 " " - .

ALDIANSYA L PALEMBANG 2005-11-08 1607100811050017 Islam No%s TANAS MAS Kec. Talang Kelapa Jalan kaki Tidak ada Wirausaha 18 3500000 | Lebih dari 3
ALDO SAPUTRA T SEMANGUS BARU 2006-06-18 1605021806060002 Tslam DUSUN | SEMANGUS BARU SEMANGUS BARU Kec. Muara Lakitan Sepeda motor Tidak ada 18 3500000 | 1
ALHABIB MUHAMADNUR L “Tanjung Kab. Musi Rawas 2006-11-10 1605031104060005 Islam Tanjun Tanjung Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada. 17 3500000 | 3
ALI WARDHANA L LUBUK TUA 1971-06-04 16050304067 10004 Islam Karya Teladan Karya Teladan Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada 53 1500000 | 3
Alvin Saputra L Muara Kelingi 2001-09-02 1605030209010004. Islam MUARA KELINGI MUARA KELINGI Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada 23 2500000 | 3
AMELIA HIPNT P MANDI AUR 2006-11-16 1605035611060003 Islam DUSUN Il MANDI AUR MANDI AUR Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada 17 3500000 | 2
‘Amri Yanto L Muara Kelingi 1996-02-18 160503 1802960001 Islam MUARA KELINGI MUARA KELINGI Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada. Wirausaha 28 1000000_| 3
ANA ARIA P LUBUK PAUH 2001-10-10 NULL Islam DUSUN 2 RT 4 SEMBATU JAYA gfﬁ Bulan Tengah Suku Jalan kaki Tidak ada Petani 23 3000000 Lebih dari 3
ANA FITROTUNNISA P MANGAN JAYA 2008-01-29 1605036901080001 Islam MANGUNJAYA MANGUJAYA Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Petani 16 3500000 | 1
ANDIKA SAPUTRA L MUSIRAWAS 2010-11-08 1605030811100002 Islam DESA TANJUNG TANJUNG Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Wirausaha 13 3000000 | 2
‘Andika Senjaya L Muara Kelingi 2005-04-08 1605030804050002. Tslam Muara Kelingi Muara Kelingi Kec. Muara Kelingi Jalan kaki “Tidak ada, Lainnya 19 500000 | 3
ANDINO HERTENDI L DHARMA SAKTI 2007-09-03 1605200708070001 Tslam KP. SUKAPURA SUKAPURA Kec. Cilincin; Sepeda motor “Tidak ada. Petani 17 1000000 | 2
ANDRIYANSYAH L MUARA KELINGI 2008-03-26 1605032603080001 Islam KEL MUARA KELINGI MUARA KELINGI Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Buruh 16 2500000 | 3
Anjas Saputra L Lubuk Tua 2001-11-12 1605031211010005 Islam Desa Lubuk Tua Desa Lubuk Tua Kec. Muara Kelingi Jalan kaki “Tidak ada Peternak 2 1500000 | 1
ANTON SETIAWAN L LUBUK SARI 2004-02-02 1605030708030003 Tslam DESA LUBUK TUA LUBUK TUA Kec. Muara Kelingi Jalan kaki “Tidak ada. Lainnya 20 1500000 | 3
ARDIYANSAH L MUARA KELINGI 1996-01-01 1605030101960009 Tslam KEL MUARA KELINGI MUARA KELINGI Kec. Muara Keling Sepeda motor Tidak ada. Buruh 28 2500000 | 3
ARIJAYA L MANA RESMI 1999-03-03 1605030303990004 Islam TEMUAN JAYA TEMUAN JAYA Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Petani 25 3000000 | 1
ARI PRABOWO L MUARA KELINGI 1998-07-02 1605030207990002 Islam DESA MUARA KELINGI MUARA KELINGI Kec. Muara Kelingi Jalan kaki “Tidak ada Lainnya 26 2000000 | 1
ARI SUTRISNO L MANDI AUR 2003-07-21 1605031106030001 Tslam DUSUN 4 DESA MANDI AUR MANDI AUR Kec. Muara Kelingi Jalan kaki “Tidak ada, Petani 21 3000000 | 1
ARIWIBOWO L Pendingan 1998-09-20 1605022009980003 Tslam DUSUN 5 DESA PENDINGAN PENDINGAN Kec. Muara Lakitan Sepeda motor Tidak ada. Wirausaha 26 500000 | 3
ARIF ROHMAN HAKIM L MUSIRAWAS 2004-10-20 1605142010040003 Islam DUSUN 2 SEMBATU JAYA SEMBATUJAYA Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Wirausaha 20 3000000 | _Lebih dari 3
ARIL SADAMIR L LUBUK TUA 2005-11-28 1605032811050002 Islam DESA LUBUK TUA LUBUK TUA Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Petani 18 500000 | 2
ARIYA L MAMBANG 2003-11-01 1605030111030003 Tslam MAMBANG MAMBANG Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Wirausaha 20 500000 | 3
"Arrom Nurhidayat L Karya Sakii 2004-07-07 1605030707040004 Tslam Karya sakii Karya Sakii Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada. Buruh 20 1000000 | _Lebih dari 3
ARYA PRATAMA L Sembatu Jaya 2008-08 1605142208080001 Islam Sembatu Jaya Sembatu Jaya gfﬁ Bulan Tengah Suku Jalan kaki Tidak ada Wirausaha 16 500000 2
Arya Wirakarna L Sinar Harapan 2004-03-28 1803192803040001 Islam Nyukang Harjo Nyukang Harjo Kec. Selagai Lingga Sepeda motor Tidak ada Wirausaha 20 1500000 | _Lebih dari 3
ASTRIARIYANTI P PASAMAN BARAT 2004-09-05 1605034509040002 Islam DESA MEKAR SARI MEKAR SARI Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Lainnya 2 1500000 | _Lebih dar
AYU LESTARI P JAKARTA 1998-06-12 3172015206980009 Tslam KAMAL MUARA KAMAL MUARA Kec. Penjaringan Jalan kaki Tidak ada Petani 26 2000000 | _Lebih dari 3
AT RIPUTRA L Sadar Karya 2008-04-30 1605133004080002 Islam J1. Sadarkarya Sadarkarya Kec. Purwodadi Sepeda motor Tidak ada Petani 16 2500000 | 3
Budi efrianto L MANDI AUR 2002-01-21 1605032101020003 Islam Mandi Aur Mandi Aur Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Peternak 2 1500000 | 3
Budi Setiawan L BANGKO 2001-05-30 1605033005010001 Islam Karya Teladan Karya Teladan Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Wirausaha 23 2000000 | _Lebih dari 3
DARWIN L PAUH 1982-10-15 1605041510620003 Islam DUSUN [1l DESA PAUH [ PAUH | Kec. Rawas [1lir Jalan kaki “Tidak ada Wirausaha 42 1500000 | 2
DEDI CANDRA L BINJAIL 2004-06-13 1605031306040005 Islam DUSUN | DESA BINJAI BINJA] Kec. Muara Keling Sepeda motor Tidak ada. Wirausaha 20 1000000 | 2
DEKAN L LUBUK RUMBAI 1982-06-30 1605203006820001 Islam LUBUK RUMBAI LUBUK RUMBAT Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Wirausaha 42 500000 | _Lebih dari 3
DESY P KAMPUNG LAUT 1987-08-07 1605114708870002 Islam DUSUN I TABA GINDO Kec. Selangit Sepeda motor Tidak ada Buruh 37 1000000 | 2
Dewi Meisyah P Musi Rawas 2009-05-16 1605035605090002 Islam J1. Merdeka Muara Kelingi Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Petani 15 1000000 | 2
DIAH UMI ULFATUN N .
MUNAWAROH 3 MUSIRAWAS 2008-04-08 1605034804080001 Islam DUSUN Il TEMUAN SARI Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Peternak 16 500000 | 3
DIANA RATNA SARI P LUBUK TUA 2005-08-28 1605036808050003 Tslam LUBUK TUA LUBUK TUA Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada, Lainnya 19 2500000 | _Lebih dari 3
Diki Frediansyah L LUBUKLINGGAU 20020131 1673053112010003 Islam MUARA KELINGI MUARA KELINGI Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Buruh 2 2500000 | 1
DIMAS ILHAM NUGRAHA L LUBUK LINGGAU 2004-12-26 1673052612050005 Islam PETANANG ULU LUBUK LINGGAU PETANANG ULU 5::. a'“l“"“k Linggau Sepeda motor Tidak ada Buruh 19 1000000 1
DINDA PUTRI ALPATIA P KARANG KETUAN 2010-09-13 1673075309100002 Islam KARANG KETUAN KARANG KETUAN :;:‘;:tl‘l“k Linggau Jalan kaki Tidak ada Petani 14 1500000 3 Tidak Tidak
DIYEN T MUSIRAWS 2009-06-15 1605031506090004 Tslam DUSUN 1 DESA MANDI AUR MANDI AUR Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Wirausaha 5 2000000 | 2 Tidak Tidak
DIYON DAMAR RIYO L MANDI AUR 2007-05-14. 1605031405070006 Tslam DUSUN | DESA MANDI AUR MANDI AUR Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada, Lainnya 17 2500000 | 2 Tidak Tidak
Dona Pipika P 2002-05-28 1605036805020003 Islam Mandi Aur Muara Kelingi Kec. Muara Kelingi Jalan kaki “Tidak ada. Petani 2 2500000 | 2 Tidak Tidak
DONA RIA P SEMBATUJAYA 2001-08-15 1605145508010003 Islam SEMBATUJAYA SEMBATUJAYA Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Lainnya 23 1000000 | _Lebih dari 3 Tidak Tidak
DWIPURWANTI P TANJUNG 2002-09-05 1605034509020001 Tslam DUSUN 4 TANJUNG LAMA Kec. Muara Kelingi Jalan kaki “Tidak ada Lainnya 2 3000000 | 2 Tidak Tidak
EDISTA L LUBUK TUA 2006-08-16 1605031107060001 Islam DESA LUBUK TUA LUBUK TUA Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Petani 18 3000000 | 3 Tidak Tidak
EFAN SRIWIAYA L BATAM 2005-08-23 1605032308050003 Tslam DESA MUARA KELINGI MUARA KELINGI Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Wirausaha 19 3000000 | Lebih dari 3 Tidak Tidak
v ATAN P BANJARNEGARA 2004-03-30 3304037012040002 Islam Tanjung Tanjung Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Wirausaha 20 2000000 | 2 Tidak Tidak
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EMA SARI P SEMBATU JAYA 2006-10-11 1605145101070001 Islam DUSUN 3 DESA SEMBATU JAYA SEMBATU JAYA :("“j Bulan Tengah Suku Sepeda motor Tidak ada Buruh 18 1000000 | 2
EZRA PRATIDINA L LUBUK TUA 2004-03-09 1605030903040001 Islam LUBUK TUA Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Petani 20 1500000 | 3
FEBRIRIYANI P MUARA KELINGI 2007-02-22 1605036202070003 Islam DUSUN 4 MANDI AUR Kec. Muara Kelingi Sepeda motor “Tidak ada Lainnya 17 1500000 | 3
FEBRIANSYAH L MUSIRAWAS 2007-02-18 1605031802070003 Islam Lubuk Tua Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Petani 17 1500000 | _Lebih dari 3
FETIMAYA SARI P KOSGORO 2004-01-12 1605035201040004 Tslam DESA MEKAR SARI Kec. Muara Kelingi Sepeda motor “Tidak ada. Buruh 20 1000000 | _Lebih dari 3
FINA P MANDIAUR 2006-06-15 1605035506060002 Islam DUSUN | DESA MANDIAUR Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Petani 18 500000 | _Lebih dari 3
FRETIOKTARI P MANDI AUR 2006-10-30 1605037011100002 Islam DUSUN 1 DESA MANDI AUR Kec. Muara Kelingi Jalan kaki “Tidak ada Wirausaha 17 3000000 | _Lebih dari 3
GUNTUR SAPUTRA L LUBUK TUA 2000-08-08. 1605030808000002 Islam DUSUN 1 DESA LUBUK TUA Kec. Muara Kelingi Talan kaki Tidak ada Buruh 24 1500000 | _Lebih dari 3
HABIB SYAIFUDIN WAFI L BANDAR LAMPUNG 2007-08-25 1605022508070002 Tslam DUSUN 4 PRABUMULIH 2 Kec. Muara Lakitan Sepeda motor “Tidak ada. Lainnya 17 2000000 | 1
HANNA SALSABILAH P MUARA KELINGI 2007-09-02 1605034709070002 Islam DUSUN 4 MANDIAUR M? Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Lainnya 17 3450000 | 1
Haryati P Muara Kelingi 1997-07-13 1605035407970007 Islam MUARA KELINGI MUARA KELINGI Kec. Muara Kelingi Jalan kaki “Tidak ada Buruh 27 3450000 | 2
HENDRA L SEMANGUS 1994-10-04 1605020410940004 Tslam KAMAL MUARA KAMAL MUARA Kec. Penjaringan Sepeda motor Tidak ada Buruh 30 500000 | 3
HENGKY KUSUMA L MUARA KELINGI 2008-08-31 1605033108080003 Islam MUARA KELINGI MUARA KELINGI Kec. Muara Keling Sepeda motor “Tidak ada. Buruh 16 2000000 | 1
HENIMARCELA P LUBUK LINGGAU 2004-10-05 16050345 10040002 Islam DUSUN 1 DESA SUKA MENANG SUKAMENANG Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Petani 20 1000000 | 1
HERMAH HERIYANSAH L LUBUK RUMBAI 1999-06-29 1605202906990001 Islam DESA LUBUK RUMBAI LUBUK RUMBAT Kec. Muara Kelingi Sepeda motor “Tidak ada Buruh 25 3450000 | 1
HERY ANDRI YANTO L MEDAN 1996-01-29 1605032901960001 Tslam KELURAHAN MUARA KELINGI MUARA KELINGI Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Wirausaha 28 2500000 | 1
ICA NABILA P MUSIRAWAS 2007-08-07 1605034708070003 Tslam DUSUN V DESA MANDI AUR MANDI AUR Kec. Muara Kelingi Jalan kaki “Tidak ada. Lainnya 17 1500000 | 3
1IS ARISKA P LUBUK TUA 1996-05-15 1605035505960004. Islam LUBUK TUA MUARA KELINGI Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Buruh 28 2000000 | 1
ILHAM ARMADI L WONOSARI 2000-07-18 1605121807000002 Islam DESA MUARA KELINGI MUARA KELINGI Kec. Muara Kelingi Sepeda motor “Tidak ada Buruh 24 2000000 | 3
Indra Prayoga L LUBUK SARI 2001-01-02 1605030201010002 Tslam MUARA KELINGI MUARA KELINGI Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Petani 23 3000000 | 3
INDRA PUTRA P MUSIRAWAS 2008-02-20 1605036002080002 Tslam DUSUN 3 KARYA TELADAN KARYA TELADAN Kec. Muara Kelingi Jalan kaki “Tidak ada. Buruh 16 2000000 | 1
INFANTA P LUBUK SARI 2006-10-21 1605032110060001 Tslam DESA LUBUK TUA LUBUK TUA Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada. Lainnya 18 3000000 | 3
IRAWAN L KERTA JAYA 1993-07-11 1605141107930002 Islam DUSUN 2 SEMBATU YAYA SEMBATU JAYA gf‘f Bulan Tengah Suku Jalan kaki Tidak ada Buruh 31 1500000 1
IRAWAN SATIAWAN L Tubuk tua 2001-10-21 1605032110010002 Islam Dusun I Desa Lubuk Tua Lubuk Tua Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Buruh 23 1000000 | 2
JAKA PRATAMA L PULAU PANGGUNG 2009-07-03 1605030307090001 Islam DUSUN I SUKA MENANG SUKA MENANG Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Buruh 15 3450000 | 3
JANI YUSANDI L MUARA KELINGI 2008-01-18 1605031801080001 Islam KELURAHAN MUARA KELINGI MUARA KELINGI Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Lainnya 16 2000000 | 2
JON HERI L TABA GINDO 1986-08-04 1503030408860007 Tslam DUSUN [ TABA GINDO Kec. Selangit Jalan kaki Tidak ada. Wirausaha 38 2000000 | _Lebih dari 3
JON OSKAR L LUBUK PAUH 1991-09-19 1605141909910001 Islam DUSUN Il DESA LUBUK PAUH LUBUK PAUH Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Petani 33 2000000 | 3
JULI HARIYANTO L TEMUAN SARL 2004-07-07 1605030707040006 Islam DESA TEMUAN SARI TEMUAN SARL Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Buruh 20 500000 | 2
JULINTRI RISKI P KEPAHIANG 1998-06-14 1673055406980001 Islam DUSUN V MANDI AUR Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Wirausaha 26 2500000 | 3
JUNAIDI L PENANTIAN 1987-06-07 1609030706870003 Tslam DUSUN 4 SUKOW ARNO Kec. Suka Karya, Jalan kaki Tidak ada. Petani 37 1000000 | 3
KARTIKA P MUARA TALITA 1988-02-08 1673024802880003 Islam WATAS LUBUK DURIAN \DNl?l;rl//\\Sl\ILLBUK ﬁf&'}"b“‘( Lingeau Sepeda motor Tidak ada Buruh 36 2000000 1
KHAIRIN SYAPUTRA L MUARA KELINGI 2004-09-20 1605032009040004 Islam DESA MUARA KELINGI MUARA KELINGI Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada. Petani 20 2000000 | 3
Kiki Saputra L Lubuk Rumbai 2002-01-26 1605032601020002 Islam Gading Indah Mandi Aur Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Petani 2 1500000 | 3
KOTIMAH P LAMPUNG 1984-12-09 1605034912840002 Islam DUSUN I DESA TANJUNG TANJUNG LAMA Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Buruh 39 500000 | 3
LAMSAH L TANJUNG 2003-09-16 1605032103000004 Islam DUSUN 4 DESA TANJUNG TANJUNG LAMA Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada. Petani 21 2500000 | _Lebih dari 3
LARASATI P TEMUANJAYA 2006-01-10 1605035001060003 Islam DUSUN IV SUKA MENANG MUARA KELINGI Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Buruh 18 2500000 | _Lebih dari 3
LEBERTO ROMAN L LUBUKLINGGAU 1990-06-21 1673052106900001 Islam GG. CEMPAKA BANDUNG UJUNG g:fﬂ['“l“b“k Linggau Sepeda motor Tidak ada Buruh 34 2000000 Lebih dari 3
LEKA P MANDI AUR 2007-06-01 1605034106070002 Tslam DUSUN 1 DESA MANDIAUR MANDI AUR Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Lainnya 17 1000000 | 2
LEO PRATAMA L Musi Rawas 2007-04-30 1605033004070004 Islam Temuan Jaya ?E: TEMUAN Kee. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Lainnya 17 500000 | 2
LESTIA ANJAR WANGI P MANDI AUR 1999-09-29 1605036909990007 Tslam DUSUN | DESA SUKAMENANG SUKAMENANG Kec. Muara Keling Jalan kaki Tidak ada. Peternak 25 2500000 | 3
LUBIS L SEMBATU JAYA 2005-09-07 1605140709050004 Islam DESA SEMBATU JAYA SP | SEMBATU JAYA gfﬁ Bulan Tengah Suku Sepeda motor Tidak ada Lainnya 19 1500000 Lebih dari 3
LUKMANUDIN L MUSIRAWAS 2006-05-22 1605032205060002 Tslam DESA TEMUAN SARI TEMUAN SARL Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Wirausaha 18 2000000 | 3
LUSI HANDOKO L MANDI AUR 1996-11-20 1605032011960003 Islam DUSUN IV RT 04 MANDI AUR Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Buruh 27 2000000 | 2
M ULIL MUFIDUL KIROM L MUSIRAWAS 2005-05-25 1605032505050007 Islam DESA TEMUAN SARI TEMUAN SARL Kec. Muara Kelingi Sepeda motor “Tidak ada Petani 19 2500000 | 1
M. adriansyah L batam 2001-11-30 1673033011010004 Islam muara kelingi MUARA KELINGI Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada. Lainnya 2 2000000 | 2
M. Yunus L MANDIAUR 2000-07-30 1605033007000001 Islam Gading Indah Mandi Aur Kec. Muara Kelingi Jalan kaki “Tidak ada Lainnya 24 2000000 | 3
MAIKI ZEHEZKHIEL L MUSIRAWAS 2007-05-31 1605031012070002 Islam DESA KARYA TELADAN MUARA KELINGI Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Lainnya 17 500000 | _Lebih dari 3
MAOLANA AKBAR L PABUARAN 2011-02-20 1613042002110001 Islam DESA AIR BENING AIR BENING Kec. Rawas [1lir Sepeda motor Tidak ada Petani 13 500000 | 3
MARLIN L SUKARAMI 1985-06-01 1605190106850001 Tslam DUSUN I SUKARAMAIJAYA SUKARAMAIJAYA Kec. Sumber Harta Sepeda motor Tidak ada, Peternak 39 3000000 | 2
MARSEL REPALDO L SEMBATU JAYA 2005-09-04 1605030409050002 Islam PENDIDIKAN KARYA TELADAN Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Petani 19 3000000 | 3
MARTUAHMAN SIMBOLON L JAJARAN BARU 1999-12.22 1605122212990002 Islam MANGANJAYA MANGANJAYA Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Wirausaha 24 000000 | 1
MARTUPA SIMBOLON L JAJARAN BARU 2004-10-09 1605120910040002 Kristen | DESA MANGANJAYA MANGANJAYA Kec. Muara Kelingi Talan kaki Tidak ada Petani 20 2000000 | 2
L Binjai 1998-11-25 1605032511980002 Tslam Desa Temuan Sari Desa Temuan Sari Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada. Wirausaha 25 2500000 | 3
MELI P MUARA KELINGI 2003-05-17 1605035705030003 Islam KELURAHAN MUARA KELINGI MUARA KELINGI Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Lainnya 21 1500000 | _Lebih dari 3
MIKO PRATAMA L Musi Rawas 2007-07-27 1605142707070004 Islam SEMBATU JAYA SDEMBATU JAYA 57: Bulan Tengah Suku Jalan kaki Tidak ada Lainnya 17 2500000 | 3
MILDA PURNAMA SARI P Mandi Aur 2008-04-12 1605035204080002 Islam Dusun. Mandi Aur Mandi Aur Kec. Muara Kelingi Talan kaki Tidak ada Petani 16 3000000 | 2
Miswanto L Muara Kelingi 2005-06-14. 1605031406050008 Tslam Muara Kelingi Muara Kelingi Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Petani 19 1000000 | 2
MOHAMMAD KHAYYIN . .
TOMARI L JAYA BAKTI 2011-07-17 1605201707110001 Islam DUSUN 4 DESA JAYA BHAKTI JAYA BHAKTI Kec. Tuah Negeri Jalan kaki Tidak ada Peternak 13 2000000 | Lebih dari 3
Muhamad Aji L Semangus Lama 1985-05-05 1605030505850005 Islam muara kelingi muara kelingi Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Petani 39 2500000 | _Lebih dari 3
MUHAMAD HANIF L MUARA KELINGI 2007-03-14 1605031403070004 Islam MUARA KELINGI MUARA KELINGI Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Petani 17 2500000 | _Lebih dari 3
Muhamad Heru Prasetyo L Jambi 2002-11-06 Islam Desa Mekar Sari Desa Mekar Sari Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Wirausaha 21 3000000 | _Lebih dari 3
Muhamad Hoirul Iksan L Jaya Bakii 2000-05-15 1605201505000003 Tslam Desa Jaya Bhakii Jaya Bhakti Kec. Tuah Negeri Jalan kaki “Tidak ada Petani 24 500000 | 3
MUHAMMAD RIZQY L JAKARTA 2006-03-28 317204200306 1006 Islam DUSUN | MANDIAUR MANDI AUR Kec. Muara Keling Sepeda motor Tidak ada Buruh 18 1500000 | 3
Saripudin L Lubuk Linggau 2006-08-09 1509090908060001 Islam J1. Dusun Raje Desa Lubuk Tua Lubuk Tua Kec. Muara Kelingi Jalan kaki “Tidak ada Lainnya 18 3000000 | _Lebih dari 3
I"_":,lfi?MM“’ SYARIFUL L Muara Kelingi 2006-04-12 1605031204060008 Islam Muara Kelingi Muara Kelingi Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Lainnya 18 1500000 | 3
Muksin Alatas L Lubuk Muda 1998-12-16 1605031612980001 Tslam Lubuk Muda Lubuk Muda Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Lainnya 25 1000000 | 3
MUKTI RIKZA ALAYUBI L MUSIRAWAS 2005-04-15 1605201504050001 Tslam J1. Desa Suka Mulya Desa Suka Mulya Kec. Tuah Negeri Jalan kaki Tidak ada. Wirausaha 19 1500000 | 3
Mulyadi L Muara Kelingi 2001-03-02 1605031006020002 Islam Muara Kelingi Muara Kelingi Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Lainnya 23 1000000 | 1
Mulyadi Rohman L Muara Kelingi 2001-03-22 Islam MUARA KELINGI MUARA KELINGI Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Petani 23 2500000 | _Lebih dari 3
NADILA AL AMANAH P LUBUK TUA 2006-01-04 1605034401060002 Islam DUSUN 1 DESA LUBUK TUA LUBUK TUA Kec. Muara Kelingi Talan kaki “Tidak ada Peternak 18 1500000 | _Lebih dari 3
NANDO L Musi Rawas 1605 142509040002 Tslam KELURAHAN MUARA KELINGI MUARA KELINGI Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada, Buruh 20 2000000 | 3
NOPALION L BINJAIL 1605032102020001 Islam BINJAI BINJAI Kec. Muara Kelingi Sepeda motor “Tidak ada. Wirausaha 2 1000000 | _Lebih dari 3
NOPTA L MUARA KELINGI 1605032612000006 Islam Muara kelingi muara kelingi Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Petani 23 1500000 | 2
NOV A PEBRIANTI P MUARA KELINGI 1605036107050008 Islam DUSUN 4 DESA MANDI AUR MANDI AUR Kec. Muara Kelingi Talan kaki Tidak ada Peternak 19 2500000 | 1
Noval Julian Citra L Tanjung 1997-08-28 1605032808970004 Tslam Tanjung Desa Tanjung Lama Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada, Peternak 27 500000 | _Lebih dari 3
Novi Andriani P Muara Kelingi 1999-11-06 1605034611990001 Tslam Mandi Aur Mandi Aur Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Buruh 24 3000000 | 1
NOVI ARIANSYAH L PATUNANG 1999-11-10 1605031011990002 Islam DUSUN 3 TANJUNG LAMA Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Buruh 2 1000000 | 2
Novi Pranata L Tanjung 2000-11-29 160503291 1000006 Islam muara kelingi muara kelingi Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Lainnya 23 2000000 | 3
Nur Asia P MAMBANG 1991-09-23 1605036309910002 Tslam MUARA KELINGI MUARA KELINGI Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Lainnya 33 3000000 | Lebih dari 3
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NURIADI L TEMUANJAYA 2011-09-14 1605031409110001 Islam MANGAN JAYA Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Petani 13 3000000 | 2 Tidak Tidak
NURUL ASFIYAH P MUSIRAWAS 2003-07-06 1605034607030005 Islam DESA TEMUAN SARI Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Buruh 21 2500000 | 1 Tidak Tidak
NURUL FADILAH P CILEGON 2003-03-23 1803046303030007 Islam DUSUN 2 KARYA TELADAN Kec. Muara Kelingi Talan kaki Tidak ada Wirausaha 21 3000000 | _Lebih dari 3 Tidak Tidak
PANJT L TANJUNG 2000-02-12 1605031202000001 Tslam DUSUN 4 Kec. Muara Kelingi Sepeda motor “Tidak ada. Lainnya 24 500000 | 3 Tidak Tidak
PARIYATIN P LAMPUNG 1996-05-10 1605035005960003 Islam DUSUN Il TEMUAN SARI Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada. Wirausaha 28 3000000 | 3 Tidak Tidak
Pasrul Muwahpi L Banyuasin 2007-07-03 1607100307070009 Islam Mambang. Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Buruh 17 2500000 | 1 Tidak Tidak
PERDIYANSAH L MUSIRAWAS 2007-06-17 1605031706070003 Tslam DUSUN Il MANDIAUR Kec. Muara Kelingi Talan kaki Tidak ada Wirausaha 17 1000000 | _Lebih dari 3 Tidak Tidak
PERI PIRMANSAH L KARYA TELADAN 2007-11-04 1605030411070001 Islam DESA KARYA TELADAN Kec. Muara Kelingi Jalan kaki “Tidak ada. Wirausaha 16 2500000 | 1 Tidak Tidak
PITRI WAHYUNI P Lubuk Linggau 2006-10-28 1611046810060002 Tslam Kota Gadin Kec. Tebing Tinggi Sepeda motor Tidak ada. Buruh 17 500000 | 1 Tidak Tidak
PRABOWO L BANPRES 20030211 1605201102030002 Islam DESA MENGAN JAYA Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Lainnya 21 0000 3 Tidak Tidak
;RUASTQ:: CHAIRIL L TANJUNG 2009-01-12 1605031201090001 Islam DUSUN 4 DESA MANDI AUR MANDI AUR Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Petani 15 2000000 | 3 Tidak Tidak
PROMIKA P BINJAIL 2001-08-13 1605035308010001 Tslam DESA MANDI AUR MANDI AUR Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Petani 23 1500000 | _Lebih dari 3 Tidak Tidak
PUPUT NIRMALA P TEGAL 2003-08-26 3328166608030003 Islam PERS. SEMBATU JAYA SEMBATU JAYA EI“: Bulan Tengah Suku Sepeda motor Tidak ada Buruh 21 1500000 2 Tidak Tidak
PURNOMO L MUARA KELINGI 1991-05-02 1605032010940001 Tslam TEMUAN SARI TEMUAN SARI Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada, Lainnya 33 2000000 | _Lebih dari 3 Tidak Tidak
PUTRA ADITYA L LAMPURA 2007-02-27 1805222702070002 Islam MULYO REJO MULYO REJO Kec. Rawa Pitu Jalan kaki “Tidak ada Peternak 17 3000000 | 2 Tidak Tidak
RAHMAT MULYADI L LUBUK TUA 2005-01-18 1605031801050002 Islam DUSUN 5 DESA MAMBANG MAMBANG Kec. Muara Kelingi Talan kaki Tidak ada Wirausaha 19 500000 | 1 Tidak Tidak
Rahmat Sanjaya Putra L Simpang Semambang 2008-07-30 1605203007080003 Tslam ;‘I::{’;;g Semambang, Desa Lubuk Lubuk Rumbai Kec. Tuah Negeri Sepeda motor Tidak ada Petani 16 1000000 3 Tidak Tidak
Rangga Saputra L musi rawas 2006-09-06 1605030609060006 Tslam Suka Menan Suka Menang. Kec. Muara Kelingi Jalan kaki “Tidak ada. Wirausaha 18 500000 | 2 Ya Tidak
RANTIS MAYA P SUKA BUMI 2002-09-15 1605035509020002 Tslam DUSUN 11l MEKAR SARI MEKAR SARI Kec. Megang Sakti Sepeda motor Tidak ada, Wirausaha 2 2500000 | 2 Tidak Tidak
RASITO L MUARA KELINGI 1996-10-12 1605033010960001 Islam Desa Mandi Aur Desa Mandi Aur Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada. Buruh 28 1500000 | 3 Tidak Tidak
RAUDHOTUL JANNAH P TATA KARYA 2008-02-07 1803144702080002 Islam TATA KARYA TATA KARYA Kec. Abung Surakarta Sepeda motor Tidak ada Wirausaha 16 2500000 | 2 Tidak Tidak
REDI L MUSIRAWAS 2002-02-18 1605031802020001 Islam MAMBANG MAMBANG Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Petani 2 1500000 | _Lebih dari 3 Tidak Tidak
REDISISWANTO L LUBUK TUA 2004-11-17 1605031711040001 Islam LUBUK TUA LUBUK TUA Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Lainnya 19 2000000 | Lebih dari 3 Tidak Tidak
REDILAH L MUSIRAWAS 2000-09-13 1605031309000002 Islam DESA TEMUAN SARI TEMUAN SARI Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada. Peternak 24 3000000 | 3 Tidak Tidak
REFANGGA L MUARA KELINGI 1999-06-07 1605030706990005 Islam MUARA KELINGI MUARA KELINGI Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Petani 25 500000 | 1 Tidak Tidak
RENALDY SAPUTRA L LAMPUNG 2002:09-04 1605030409020004. Islam DESA MUARA KELINGI MUARA KELINGI Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Lainnya 2 500000 | 2 Tidak Tidak
REPALDO PARANSISKO L MUSIRAWAS 2010-05-17 1605031705100002 Islam DUSUN 2 DESA SUKA MENANG SUKA MENANG Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Lainnya 14 2000000 | 1 Tidak Tidak
RIDHO HARIYANSY AH L LUBUKLINGGAU 2009-12-2 1673012512090002 Islam JALAN ANEKA NO. 48 TABA KAJI Kee. Lubuk Linggau Sepeda motor Tidak ada Buruh 14 2500000 | 3 Tidak Tidak
Rifbahanul Pajeri L Lubuklinggau 2003-05-04 1673010405030004 Islam Dusun Baru Air Kuti ¥f:m ':‘l‘h“k Linggau Jalan kaki Tidak ada Buruh 21 500000 | Lebih dari 3
RIFKI MARHAN AMANAH L MUARA KELINGI 2008-06-19 1605032006080001 Islam KELURAHAN MUARA KELINGI MUARA KELINGI Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Buruh 16 1000000 | _Lebih dari 3
RIFQI DIKA PRATAMA L MUSIRAWAS 2008-03-04 1605030107070007 Islam DUSUN I SUKAMENANG SUKA MENANG Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Peternak 16 2500000 | 2
RIKAWATI P PETRANS JAYA 2004-09-09 1605034909040001 Islam PETRANS JAYA PETRANS JAYA Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Wirausaha 2 3000000 | _Lebih dari 3
RINA MARSELAH P MUSIRAWAS 2008-06-15 5506080007 Tslam DESA MANDI AUR MANDI AUR Kec. Muara Keling Sepeda motor Tidak ada. Wirausaha 16 2000000 | 1
RINNO WIRANATA L SEMBATU JAYA 2002-11-13 1605141311020003 Islam DUSUN 2 SEMBATU JAYA SEMBATUJAYA gfﬁ Bulan Tengah Suku Jalan kaki Tidak ada Petani 21 3000000 1
RIO AL FALA L BELITIJAYA 2003-12-08 160503081 1860004 Tslam DUSUN 1l TANJUNG LAMA TANJUNG LAMA Kec. Muara Keling Sepeda motor Tidak ada Buruh 20 500000 | 3
RISKI DAMAYANTI P MUARA KELINGI 2005-02-28 1605036802050005 Islam KEL MUARA KELINGI MUARA KELINGI Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Buruh 19 500000 | 2
RISNAYANTI P MUARA KELINGI 2001-12-17 1605035712010007 Islam MUARA KELINGI MUARA KELINGI Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Buruh 2 3450000 | 1
RIZKI ILLAHI L LUBUK TUA 2011-04-11 1605031104110001 Islam :'ﬁ;bﬂﬁi””k*"“”“*‘ DESA LUBUK TUA Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Petani 13 500000 | 3
Rizki Maulana L SRIMULYA 2001-07-30 1605033007010003 Tslam MUARA KELINGI MUARA KELINGI Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada. Petani 23 500000 | 3
RIZKI RAMADANI L MUARA KELINGI 2006-01-08 NULL Islam DUSUN 3 BELITIJAYA BELITI JAYA Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Wirausaha 18 500000 | _Lebih dari 3
Rizky Aditya L Muara Kelingi 2007-11-17 1605031711070002 Islam Muara Kelingi Muara Kelingi Kec. Muara Kelingi Sepeda motor “Tidak ada Peternak 16 1500000 | _Lebih dari 3
ROBANAH L TANJUNG 1999-09-29 1605032909990003 Tslam DUSUN IV DESA TANJUNG MUARA KELINGI Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Peternak 25 2000000 | 1
oy UZELTMAY L MUSI BANYUASIN 2012:-05-14 1606031405120002 Islam MEKAR SARI MEKAR SARI Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Petani 12 3000000 | 3
ROLIN MARGARETA L MANDI AUR 2002-11-05 1605030511020002 Islam DUSUN 1 DESA MANDI AUR MANDI AUR Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Peternak 21 1000000 | 1
ROMA L LUBUK PAUH 1994-03-03 1605140303940003 Islam DESA SEMBATU JAYA SEMBATU JAYA Efﬁ Bulan Tengah Suku Sepeda motor Tidak ada Lainnya 30 1500000 2
ROMADHON L Muara Kelingi 2003-03-21 1605032103030002 Islam Perum. Oliana Park Tanjung Piayu Kec. Sei Beduk Jalan kaki Tidak ada Buruh 21 1500000 | _Lebih dari 3
ROMADONA FITRIA L LUBUK RUMBAI 1999-01-01 1605200101990002 Islam “TUAH NEGERI LUBUK RUMBAI Kec. Tuah Negeri Jalan kaki Tidak ada Petani 25 500000 | 2
ROZI L SEMANGUS 2001-10-10 1605021010010005 Tslam DUSUN IV TEMUANJAYA TEMUANJAYA Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada. Petani 23 0000 1
RUDIN L METRO 1987-07-15 1605031507870002 Islam KELURAHAN MUARA KELINGI MUARA KELINGI Kec. Muara Kelingi Sepeda motor “Tidak ada Petani 37 500000 | 1
RUSLI L TANJUNG 2005-11-08 1605032401060001 Islam DUSUN Il TANJUNG LAMA TANJUNG LAMA Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Petani 18 000000 | _Lebih dari 3
SADAR SAPUTRA L MUSIRAWAS 2006-01-06 1605030601060003 Islam DUSUN 1 DESA KARYA TELADAN KARYA TELADAN Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Buruh 18 500000 | 1
SAEVA P LUBUK TUA 2003-12-18 1605035812030002 Tslam DUSUN | LUBUK TUA LUBUK TUA Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada, Peternak 20 1000000 | _Lebih dari 3
SALAM L SEMANGUS 2000-01-29 1605022901000001 Islam DUSUN IV TEMUANJAYA TEMUANJAYA Kec. Muara Kelingi Jalan kaki “Tidak ada Peternak 24 2500000 | _Lebih dari 3
SAPRIYANDI L Karya Teladan 2003-07-11 1605030904050001 Islam KAMBOJA 2 KARYA TELADAN Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Petani 21 3
SAPUTRA L TANJUNG MAKMUR 1997-03-29 1605202939700001 Tslam DESA LUBUK RUMBAI LUBUK RUMBAI Kec. Tuah Negeri Sepeda motor Tidak ada Wirausaha 27 2000000 | 3
SARKANDI WINARDO L TANJUNG LAMA 2007-07-26 1605032607070001 Tslam DESA TANJUNG LAMA TANJUNG LAMA Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada. Peternak 17 2500000 | 3
AN L MANDI AUR 2003-04-29 1605032904030001 Islam DUSUN 4 MANDI AUR MANDI AUR Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Buruh 21 2000000 | 3
SELVITAMALA P LUBUK RUMBAI 1998-08-30 1605207008980004 Islam TUAH NEGERI LUBUK RUMBAI Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Wirausaha 26 1500000 | 3
Sephatri Dwika Rafacl L Muara Kelingi 2011-09-18 1605031809110001 Islam Muara Kelingi Muara Kelingi Kec. Muara Kelingi Sepeda motor “Tidak ada Peternak 13 2500000 | 1
SINTA ANUHGRA P MANDI AUR 2007-06-14 1605035406070007 Tslam DUSUN 4 TANJUNG LAMA Kec. Muara Keling Jalan kaki “Tidak ada Peternak 17 1000000_| 3
SISKA NURAINT P KARYA SAKTT 2007-08-15 1673015508070002 Tslam J1. Poros KARYA TELADAN Kec. Muara Kelingi Jalan kaki “Tidak ada. Peternak 17 1000000 | 3
SISKA WULAN DARI P TABA TINGGI 2007-12.22 1605036212070004 Islam KELURAHAN MUARA KELINGI MUARA KELINGI Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Wirausaha 16 2500000 | 1
SITI SOLEHAH P TEMUANJAYA 2007-03-15 1605035503070002 Islam DESA TEMUAN JAYA TEMUANJAYA Kec. Muara Kelingi Jalan kaki “Tidak ada Lainnya 17 3000000 | 3
SLAMET SUGIONO L TEMUAN SART 2007-06-16 1605031606070003 Tslam TEMUAN SARI TEMUAN SARL Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Lainnya 17 1000000_| 3
SRIROHANI P SITIHARIO 1988-12-18 1605034107820014 Tslam LUBUK TUA LUBUK TUA Kec. Muara Kelingi Jalan kaki “Tidak ada. Petani 35 2000000 | 3
SUGITO PURWO CARITO L MUARA KELINGI 1997-10-10 1605031010970004 Islam DUSUN 4 DESA MANDIAUR MANDI AUR Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Peternak 27 1000000 | _Lebih dari 3
SUHENDRA L LUBUK SARI 2006-04-15 1605031504060002 Islam DUSUN IX LUBUK TUA LUBUK TUA Kec. Muara Kelingi Sepeda motor “Tidak ada Buruh 18 2000000 | 3
SULAIMAN SAPUTRA L Muara Kelingi 2007-01-20 1605033101070002 Tslam Muara Kelingi Muara Kelingi Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Petani 17 800000 | 2
Sulisia Sari P Palembang 2003-0321 Tslam “Tanjung Lama Dusun IV Desa Tanjung Lama Kec. Muara Kelingi Jalan kaki “Tidak ada. Lainnya 21 2000000 | Lebih dari 3
Surono L Mesuji 1999-04-25 1606042504990001 Islam Muara Kelingi Muara Kelingi Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Buruh 25 3000000 | 3 Tidak Tidak
SUSANTI P MUSI RAWAS 2004-12-18 1605035812040004, Islam DESA KARYA TELADAN MUARA KELINGI Kec. Muara Kelingi Talan kaki “Tidak ada Wirausaha 19 2500000 | 3 Tidak Tidak
Susi Santika P Mandi Aur 2002-05-05 505020003 Tslam Desa Mandi Aur Desa Mandi Aur Kec. Muara Kelingi Sepeda motor “Tidak ada. Lainnya 2 500000 | 3 Tidak Tidak
TANSYA INDRA PRATAMA L KARYA TELADAN 2007-09-01 1605030109070002 Tslam DUSUN 3 KARYA TELADAN KARYA TELADAN Kec. Muara Kelingi Jalan kaki “Tidak ada. Buruh 17 2500000 | 2 Tidak Tidak
TAUFIK ANDRIANSYAH L TANJUNG Kab. Musi Rawas 2006-08-29 1605032101050002 Islam TANJUNG TANJUNG Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Lainnya 18 1000000 | 2 Tidak Tidak
Teri Anjani P wara Kelingi Kabupaten Musi 2007-03-20 1605036003070002 Islam Muara Kelingi Muara Kelingi Kee. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Buruh 17 3000000 | Lebih dari 3 Tidak Tidak
“Tri Waningsih P Jabun 1999-06-16 1605035606990003 Islam Desa Temuan Sari Desa Temuan Sari Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Wirausaha 25 2000000 | 3 Tidak Tidak
Tugirin L Mandi Aur 1997-07-28 1605032807970001 Islam Mandi Aur Mandi Aur Kec. Muara Kelingi Jalan kaki “Tidak ada Peternak 27 1500000 | 2 Tidak Tidak
UCI REINITA FRESTYA P | MANDIAUR 2009-03-01 1605034103090002 Islam DESA TANJUNG MANDI AUR Kee. Muara Kelingi Jalan kaki “Tidak ada Buruh Is 1000000 | Lebih dari 3 Tidak ‘Tidak

NINGRUM
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ULAN P MANDI AUR 2005-06-03 1605034306050003 Islam DUSUN I DESA MANDI AUR | MANDIAUR Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Petani 19 2500000 3 Tidak Tidak
Untung L MUARA KELINGI 1996-09-18 1671031809960007 Islam Desa Temuan Sari sa Temuan Sari Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Peternak 28 3000000 2 Tidak Tidak
WALSITO L KERTAJAYA 1988-05-08 1605140805880001 Islam KEL. MUARA KELINGI Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Buruh 36 2000000 1 Tidak Tidak
WIISULASTRI P SEMBATU JAYA 2002-09-07 1605142809020001 Islam DUSUN Il SEMBATU JAYA gl“: Bulan Tengah Suku Jalan kaki Tidak ada Lainnya 22 1500000 2 Tidak Tidak
WINDI MAYANG SART P MUARA KELINGI 2003-03-14 1605035403030007 Tslam KELURAHAN MUARA KELINGI Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Buruh 21 3000000 i Tidak

WIWIK SAPITRI P MAKARTITAMA 2007-02-02 1604104202070007 Islam KELURAHAN MUARA KELINGI Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Lainnya 17 1500000 Lebih dari 3 Tidak

YADI EPRIZAL L MAMBANG 2005-02-21 1605032102050001 Islam DUSUN 4 DESA MAMBANG Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Wirausaha 19 1000000 Tidak

Yasin Hadi Syaputra L Muara kelingi 1998-01-02 1605030607990005 Islam Muara Kelingi Kec. Muara Kelingi Jalan kaki ‘Tidak ada Lainnya 26 2000000 1 Tidak

Yogi Alvani Saputra L Muara Kelingi 2002-12-15 Islam MUARA KELINGI Kec. Muara Kelingi Talan kaki Tidak ada Buruh 21 1000000 2 Tidak

YUMANSAH L MUSIRAWAS 2005-04-19 1605021906070003 Islam DUSUN 4 SEMANGUS BARU Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Lainnya 19 3000000 1 Tidak

YUSUP L MUSIRAWAS 2008-04-21 1605032104080002 Islam DS_IMANDI AUR MANDIAUR Kec. Muara Kelingi Jalan kaki Tidak ada Petani 16 3000000 3 Tidak

ZAENAL ABIDIN L LUBUK LINGGAU 2004-07-01 1673010107040016 Islam TABA LESTARI TABA LESTARI ;‘;‘u 'r"I"’“k Linggau Jalan kaki Tidak ada Buruh 20 2000000 1 Tidak Tidak
ZAENAL ARIFIN T SEMBATUJAYA 1999-05-31 Tslam DESA SEMBATU JAYA SEMBATUJAYA Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada Petani 25 1000000 3 Tidak Tidak
Zaki Zeta L Muara Kelingi 2004-07-19 1671131907040001 Islam JL.REMIFA OGAN BARU Kec. Kertapati Sepeda motor Tidak ada Buruh 20 700000 Lebih dari 3 Ya Ya
ZERUDAL SAPUTRA L SEMANGUS LAMA 2004-12-13 1605021312040003 Tslam DUSUN 2 TEMUAN JAYA TEMUAN JAYA Kec. Muara Kelingi Sepeda motor Tidak ada. Lainnya 9 2000000 Lebih dari 3 Tidak Tidak
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Lampiran 14. Data Latih

Usia (C1) Of::ggl}f;l?&) Pe“‘(‘g;‘)KIP Pem("C";)KPS Status Actual
dibawah 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 1 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 diatas UMR 1 Tidak Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 2 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 diatas UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 2 Ya Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 1 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 1 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 1 Tidak Tidak Layak
21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 2 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 2 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 1 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 UMR 1 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 2 Tidak Tidak Layak
21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 1 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 1 Tidak Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 2 Tidak Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 2 Tidak Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 2 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 2 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 diatas UMR 2 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 2 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 UMR 2 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 1 Tidak Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 2 Tidak Tidak Tidak Layak
21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Tidak Layak
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dibawah 21 MR Lebih dari 3 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR Tidak Tidak Layak
21 dibawah UMR Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 1 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 1 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 1 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 UMR 1 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 UMR 1 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 2 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 3 Ya Ya Layak
dibawah 21 dibawah UMR 2 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 2 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Tidak Layak
21 dibawah UMR 1 Tidak Tidak Tidak Layak
21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 2 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 2 Tidak Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 2 Tidak Tidak Layak
diatas 21 UMR 2 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 2 Ya Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 2 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 1 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 2 Tidak Tidak Layak
21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 2 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 UMR 1 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 UMR 3 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 1 Tidak Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 1 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 1 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 3 Tidak Ya Layak
dibawah 21 dibawah UMR 1 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 1 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Layak
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diatas 21 Qibawah UMR 3 Tidak Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR Tidak Tidak Layak
dibawah 21 UMR Leb i Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR Leb i Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 2 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 2 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 diatas UMR 2 Tidak Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Tidak Layak
21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 2 Tidak Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 2 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 diatas UMR 1 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Tidak Layak
21 dibawah UMR 2 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 2 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 1 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 2 Tidak Tidak Layak
21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Tidak Layak
21 dibawah UMR 2 Tidak Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 1 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 2 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 2 Tidak Tidak Tidak Layak
21 dibawah UMR 1 Tidak Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 2 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 1 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Tidak Layak
diatas 21 UMR 1 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 2 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Layak
21 dibawah UMR 3 Ya Ya Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 2 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 1 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 UMR 3 Tidak Tidak Layak
21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Layak




Protected by PDF Anti-Copy Free

: (Upgrade to Prg Ve Watermark) :
diatas 21 Qibawah UMR 3 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 2 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 2 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 1 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 3 Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Ya Ya Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 1 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Tidak Layak
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Lampiran 15. Data Uji

Usia (C1) Of::ggl}f;l?&) T: Pe“‘(‘g;‘)KIP Pem("C";)KPS Status Actual
diatas 21 dibawah UMR Leb)| Tidak Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR Leb)| Tidak Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 1 Tidak Tidak Tidak Layak
21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Layak
21 dibawah UMR 1 Tidak Tidak Tidak Layak
21 dibawah UMR 1 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 1 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Ya Ya Layak
dibawah 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Tidak Layak
21 dibawah UMR 1 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 1 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Ya Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 2 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 2 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 1 Tidak Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 2 Tidak Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 2 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 2 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 2 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 1 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 2 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 diatas UMR 2 Tidak Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 1 Tidak Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 1 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Ya Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 diatas UMR 3 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Ya Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 2 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 2 Ya Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Tidak Layak
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diatas 21 Qibawah UMR 1 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR Leb! i Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 UMR 3 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 1 Tidak Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 2 Tidak Tidak Layak
diatas 21 UMR 1 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 1 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 1 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR 1 Tidak Tidak Layak
diatas 21 dibawah UMR 3 Tidak Tidak Tidak Layak
dibawah 21 dibawah UMR Lebih dari 3 Tidak Tidak Layak




